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Wstep

Idea i powody podjecia pracy

Proces mediatyzacji jest jednym z najbardziej nasilonych procesow wspotczesnosci.
Wraz z rozwojem Internetu, nieuniknione bylo, Ze media stang si¢ coraz bardziej wyko-
rzystywane i przystosowane do instytucji spotecznych oraz politycznych. Tradycyjne me-
dia, takie jak telewizja, radio czy prasa drukowana nadal istnieja, ale w wielu przypad-
kach w innych nowych formach, takich jak telewizja na smartfonach, wersja online ga-

zety i strumieniowe radiol.

Mediatyzacja jest koncepcja odnoszaca si¢ do zmian wprowadzanych przez media do
kazdego aspektu naszego zycia, w tym do polityki. Jesper Strombédck wyrdznia 4 fazy

mediatyzacji polityki?:

1. Pierwsza faza mediatyzacji osiggana jest, gdy Srodki masowego przekazu stanowia
najwazniejsze zrodto informacji i sg kanatem komunikacji miedzy obywatelami, a in-
stytucjami politycznymi i aktorami, takimi jak partie polityczne, czy agencje rza-

dowe.

2. W drugiej fazie mediatyzacji media stajg si¢ bardziej niezalezne od rzadéw lub innych
organdw politycznych, a w konsekwencji moga by¢ regulowane zgodnie z logika me-

diow, a nie wedtug dowolnej logiki politycznej.

LK. S. Nie, C. P. Keea, A. L. Ahmad, Mediatization: A Grand Concept or Contemporary Approach?,
,,Procedia - Social and Behavioral Sciences”, 2014, nr 155, s. 362-367.

2J. Strombéck, Four Phases of Mediatization: An Analysisof the Mediatization of Politics, ,, The Inter-
national Journal of Press/Politics”, 2008, nr 13(3).
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3. W trzeciej fazie aktorzy spoteczni musza dostosowac si¢ do medidow, a nie na odwrot

do logiki politycznej. Znaczenie medidow w trzeciej fazie wykracza poza pojedyncze

interakcje z aktorami politycznymi, probujgcymi wptynaé na wiadomosci.

4. Czwarta faza mediacji jest zatem osiggnicta, gdy aktorzy spoleczni i polityczni nie

tylko dostosowuja si¢ do logiki medialnej i dominujacych wartosci wiadomosci z me-

didw, ale takze internalizujg je mniej lub bardziej §wiadomie, pozwalajac aby logika

medidw stala si¢ integralng czg$cig procesoOw rzadzenia. Lata po roku 2010, gdzie

nastapit rozkwit mediow spolecznosciowych przynosza dynamiczne zmiany i rysu-

jace si¢ problemy zwigzane z procesem mediatyzacji:

Mediatyzacja postgpuje — przyspieszyta ja pandemia Covid-19, ktora spowodo-
wala przeniesienie wigkszosci aktywnosci do Sieci, takze tych zwigzanych ze
sferg komunikacji publicznej. Wiele oséb i instytucji publicznych uzywato kana-
6w internetowych do informowania obywateli o rekomendacjach ekspertow,
przekazywania praktycznych porad o zachowaniu w razie kontaktu z osobami
chorymi, telefonach do obiektow opieki zdrowotnej lub porad w zakresie zacho-
wania zasad higieny i dezynfekcji. Praktyczne porady z zaufanych i aktualnych
zrodet pomagaty informowac opini¢ publiczng o zaleceniach lokalnych wtadz ad-

ministracyjnych.?

Proces mediatyzacji polityki rowniez w polskich realiach przybiera na sile. Twit-
terowe konto Ministerstwa Zdrowia (@MZ_GOV_PL) w kwietniu 2022 obser-
wowato ponad 600 tys. osob, przekazujac codziennie informacje o liczbie zaka-
zonych na Covid-19 i innych aktualnych tematach. Constance Ducombe wska-
zala, jak wazne jest komunikowanie za posrednictwem tej platformy rowniez
w polityce?. W Polsce wystepowatl najwiekszy odsetek tweetéw politycznych
wraz z wzmiankami politycznymi, na drugim miejscu znalazta si¢ Hiszpania, a na
trzecim Kanada®. Polityczne sprawy biezace rowniez sa gto$no komentowane

w mediach jak np. protest organizowany przeciwko orzeczeniu Trybunatu

3T. Goban-Klas, The Media in the “Liquid” Coronavirus Pandemic of 2020. Communication During
Lockdown: Separate but Together, ,, Studia Medioznawcze”, 2020, nr 4(83).
4 C. Ducombe, The Politics of Twitter: Emotions and the Power of Social Media, Oxford Academic,

2019.

5 C. Ducombe, The Politics..., dz. cyt.
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Konstytucyjnego z 22 pazdziernika 2020, ktoére delegalizuje w Polsce wykony-
wanie aborcji z powodu wad ptodu®. Wykorzystanie nowych technologii informa-
cyjnych i komunikacyjnych — ICT (ang. Information and Communication Tech-
nologies) w kampaniach wyborczych jest od co najmniej dwoch dekad codzien-
noscig’. Nie tylko rzad, ale takze polscy politycy korzystajg z internetowych me-
diow. Wedtug raportu agencji Grayling polscy parlamentarzysci na tle Europy
i UE wykazuja si¢ wickszg aktywno$cig w mediach pod wzgledem sredniej liczby
opublikowanych postéw na osobe. Politycy czesciej publikujg na Twitterze, tro-
che inaczej niz ich wyborcy, ktorzy raczej preferuja Facebooka®. Na podstawie
badania mozna stwierdzi¢, ze liczba publikowanych tresci na Twitterze jest ponad
dwukrotnie wyzsza niz na platformie Facebook — Facebook stanowi: 31%. tresci,
Twitter: 66% tresci. Udzial Instagrama w komunikacji politykdw pozostaje na
do$¢ niskim poziomie — 2,7 % wszystkich tresci wygenerowanych przez postow
w social media®. Wraz z wyraznym wzrostem popularnosci mediéw spoteczno-
sciowych w Polsce proporcjonalnie widoczne jest wigksze zainteresowanie poli-
tykow!®. Media spotecznosciowe poczatkowo doceniane glownie przez lideréw
oraz partie polityczne cieszace si¢ niewielkim poparciem (nieprzekraczajacymi
progu wyborczego) wraz rosngcym zainteresowaniem wsrod potencjalnych wy-
borcow (w tym dziennikarzy) staty si¢ niezbednym elementem komunikacji poli-
tykow w Polsce?. Partia Prawo i Sprawiedliwo$é posiadata na dzien 15.06.2022
ponad 277 tys. obserwujacych na platformie Twitter, koto Konfederacja ponad
151 tys., Lewica 111 tys., PSL 44 tys., Koalicja Obywatelska ponad 27 tys., a mo-
wigc o liderach partii to np. konto Donalda Tuska na Twitterze obserwowato 1.4

mln oséb.

®J. Trzcifiska, Women and Women’s Rights Narratives on Polish Twitter in Light of the Abortion Issue,
Global Media Journal, 2021, nr 11(2).

"D. Czyzowski, L. Porebski, Media spoteczno$ciowe w kampanii wyborczej. Wykorzystanie Twittera
w polskich wyborach parlamentarnych w roku 2015, ,,STUDIA I ANALIZY” Studia politologiczne, 2017,
nr 45, s. 165.

8Grayling’s report on how politicians across FEurope are using social media, 2021,
https://bpcc.org.pl/uploads/ckeditor/attachments/19242/GPol_- European_su-
vey_of_SM_use_amongst_MPs__Poland_highlighted_.pdf, 20.04.2022.

® Grayling’s report..., dz. cyt., 20.04.2022.

10 M. Adamik-Szysiak, Social media as a tool of political permanent campaign on the example of the
activity of polish politicians, ,,SWS Journal of Social Sciences and Art”, 2019, nr 2, s. 2.

11 M. Adamik-Szysiak, Social media..., dz. cyt., s. 2.
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- Postegpujaca cyfryzacja powoduje gwaltowny przyrost danych, ktérych przetwa-
rzanie w celu zamiany na dane uzyteczne staje si¢ wyzwaniem, ale i szansg. Na-
biera na znaczeniu analiza wielkich zbioréw danych (ang. Big Data). Analizy Big
Data majg na celu najczesSciej w zalezno$ci od rodzaju analityki odpowiedzie¢ na
zapotrzebowanie, opisaé, zoptymalizowa¢ badz przewidzie¢ zjawiska. W tym
kontekécie pojawia sie termin rafinacja duzych zasobow sieciowych®?, ktory od-
nosi si¢ do procesu pozyskiwania ze zbioréw danych cennych informacji — nie-
kiedy wymaga to wielu przeksztatcen i potgczen zbioréw danych. Rafinacja da-
nych ma zastosowanie w kazdym obszarze aktywnosci czlowieka, zarowno biz-
nesie, jak i sferze publicznej, takze w obszarze polityki, np. moze by¢ przydatna

W prognozie poparcia partii politycznych®2,

- Na bazie coraz wigkszej ilosci dostgpnych danych, coraz silniej mozna obserwo-
wac trend kwantyfikacji 1 danetyzacji. Termin kwantyfikacji odnosi si¢ do ilo$cio-
wego ujmowania problemdéw, doswiadczen oraz obserwacji, aby staty si¢ mie-
rzalne. Miary sa to fakty pokazane w sposob ilosciowy, ale jest to réwniez pod-
stawa nauki4. O kwantyfikacji §wiata méwia Viktor Meyer-Schonberger i Ken-
neth Cukier w publikacji Big Data. Rewolucja, ktéra zmieni nasze myslenie*®. Po-
jawienie si¢ komputerow umozliwito wdrozenie narzedzi do pomiaru oraz prze-
chowywania danych, co ulepszyto proces danetyzacji (ang. danetization) czyli
kwantyfikowania $wiata i wszystkiego co otacza czlowieka®. Na przestrzeni lat
termin stat si¢ bardzo popularny i czgsto stosowany w réznych dziedzinach zycia,
CO jest powigzane ze wzrostem zainteresowania stosowaniem analizy z udziatem

Big Data.

- Zlozonos¢ procesdw wspotczesnosci 1 wzajemne ich oddziatywanie sprawa, ze

pojawia si¢ potrzeba szukania nowych metod i1 narzedzi badawczych. Znaczenia

12 W. Gogotek, Rafinacja duzej skali zasobéw sieciowych — Big Data. Dziennikarskie 2rédto infor-
macji, 2016; B. Czechowska-Derkacz, D. Chomik, J. Wojstaw (red.), Potencjat informacyjny rafinacji Big
Data. Biznes i Media, [w:] Media Biznes Kultura. Media w procesie zmian — etyka i komunikacja, Wydaw-
nictwo Uniwersytetu Gdanskiego, Gdansk 2018.

13'W. Gogotek, Rafinacja duzej,...dz. cyt.

14 C. J. McKeen, F. Livingston, Physical and mental measurements of the students of Columbia Uni-
versity, ,,The Psychological Review”, 1986, nr 6, s. 618-648.

15V, Meyer-Schonberger, K. Cukier, Big Data. Rewolucja, ktéra zmieni nasze myslenie, MT Biznes,
2014.

16/, Meyer-Schonberger, K. Cukier, Big Data. Rewolucja..., dz. cyt., s. 103-132.
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nabierajg badania interdyscyplinarne, gdzie polaczenie ré6znych dyscyplin nauko-

wych niesie ze sobg wieksza warto$¢ i wyciaganie cennych wnioskow?’.

- W kwestiach jezykowych pojawit si¢ termin politolingwistyka rozumiany jako
0got badan o charakterze jezykoznawczym, dotyczgcych sfery zycia politycz-
nego'®. Aktorzy polityczni coraz §mielej postuguja sie jezykiem polityki nie jako
srodkiem shuzacym do komunikacji, lecz narzedziem rywalizacji'®. Janina Fras
wyroznia trzy podgrupy jezyka polityki: jezyk propagandy (cele sg dalekosi¢zne),
jezyka agitacji (ma cele dorazne, teksty sa napastliwe i emocjonalne) oraz jezyk
dyplomaciji (jezyk ogolnikowy, nieokreslony)?. Niektorzy badacze ujmuja jezyk

polityki nie jako osobng grupe, lecz jako mieszank¢ réznych styli. Kazimierz
Oz6g twierdzi, ze jezyk polityki jest wygodnym terminem i znaczy po prostu jezyk
tekstow politycznych. Teksty te lgczq w sobie rozne odmiany polszczyzny, rejestry
leksykalne, style, odmienne sposoby méwienia®t. Podobnie jak Jerzy Bralczyk,
ktory uwaza ze: Mozna zresztq wqtpié, czy da sie obroni¢ publicystycznie atrak-
cyjng teze o istnieniu obecnie odmiany, ktorq datoby sie okreslic jako jezyk poli-
tyki?,

- Z ogdblnego pojecia dyskursu opisywanego jako zbior zdarzen komunikacyjnych,
majgcych na celu negocjowanie znaczen przez uczestniczqcych w nich aktorow
wylania si¢ oprocz odmian dyskursu potocznego, naukowego, biznesowego, dys-
kurs polityczny?. Marek Czyzewski proponuje rozréznienie trzech gtéwnych od-
mian dyskursu: dyskurs publiczny, dyskurs polityki i dyskurs polityczny?*. Dys-

kurs publiczny pelni rol¢ nadrzgdng i jest opisywany jako ten zawierajacy

17T, Goban-Klas, Nauki o mediach — baza czy nadbudowa nowych teorii nauk spotecznych?, Uniwer-
sytet Jagiellonski, Krakow 2012, s. 3.

18 3. Sojda, Stowacka i polska politolingwistyka, [W:] Z warsztatu wspélczesnego stowacysty. Studia
stowacystyczne dedykowane pamieci profesor Marii Honowskiej, (red.) H. Mieczkowska, A. Hudymac, Z.
Babik, Wydawnictwo Uniwersytetu Jagiellonskiego, Krakow 2010, s. 95.

19 A, Balczynska-Kosman, Jezyk dyskursu publicznego w polskim systemie politycznym, ,,.Srodkowo-
europejskie Studia Polityczne”, 2013, nr 2, s. 143.

20 3. Fras, Jezyk propagandy politycznej, [w:] B. Dobek-Ostrowska, J. Fras, B. Ociepka, Teoria i prak-
tyka propagandy, Wydawnictwo Uniwersytetu Wroctawskiego, Wroctaw 1997, s. 88.

2L K. Oz0g, Uwagi o jezyku polskiej polityki po roku 1989, [w:] Przekazy polityki, (red.) A. Siewierska-
Chmaj, Konsorcjum Akademickie, Krakow—Rzeszow—Zamos$¢ 2009, s. 84-85.

22 ], Bralczyk, O jezyku propagandy i polityki, Wydawnictwo Trio, Warszawa 2007, s. 293.

23 A. Balczynska-Kosman, Jezyk dyskursu...dz. cyt., s. 144,

24 M. Czyzewski, Rytualny chaos. Studium dyskursu publicznego, (red.) M. Czyzewski, S. Kowalski,
A. Piotrowski, Wroctaw 2004, s. 21.
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wszelkie przekazy, ktore sa dostepne w sposdb publiczny: dyskursy instytucjo-
nalne (ustugi publiczne, jak szkoty czy urzedy), dyskursy spoteczne (dyskurs biz-
nesowy, dyskurs literacki) oraz dyskurs medialny. Dyskurs polityki stanowi czesé¢
dyskursu publicznego i definiowany jest jako wypowiedzi ludzi reprezentujacych
elity wladzy. Czasami dyskurs publiczny poprzez tabloidyzacj¢ mediéw koncen-
truje si¢ na zyciu prywatnym politykdw, co znacznie sptyca obraz zycia publicz-
nego?®. Dyskurs polityczny ujety jest szerzej jako proces komunikacji elit symbo-
licznych jako osoby i grupy sprawujace wtadz¢ w srodkach komunikacji masowe;j
wlaczajac dziennikarzy oraz w glownej mierze politykow — niektorzy z nich moga
reprezentowaé podwojng role rowniez elit wtadzy.?® Marek Czyzewski, Sergiusz
Kowalski, Andrzej Piotrowski twierdza, ze w przypadku dyskursu na scenie poli-
tycznej w jednej z czterech faz opisywanych szerzej w swojej pracy, po 1989 r.
mozemy zaobserwowac zjawisko rytualnego chaosu (w fazie II). Ich zdaniem,
rytualny chaos polega na tym, ze swiadek sporéw na scenie politycznej lub w srod-
kach masowego przekazu odnosi wrazenie, Ze porozumienie miedzy przeciwstaw-
nymi stronami jest z gruntu niemozliwe, a stronom tym nie chodzi o nic wigcej,
tylko nagtasnianie wlasnych racji?’. W takich warunkach do odbiorcy komunika-
tow dociera gtownie chaos oraz caly dyskurs ulega rytualizacji i teatralizacji,
a konflikt polityczny zaczyna stawac si¢ dwubiegunowy, co czg¢sto powoduje spo-
teczna biernosé?,

- Katarzyna Ktosinska w swojej pracy analizujac programy, przeméowienia liderow,
manifesty oraz ulotki partii politycznych po 1989 r. wyr6znia dwa typy dyskursu,
ktore dominujg w Polsce. Sa to: (I) Dyskurs etyczny, gloryfikujacy moralnos¢
I uczciwos¢, uwidacznia negatywne kwestie rzeczywistosci poprzez uzycie stow
o nacechowaniu negatywnym (np. hanba, zdrada), negatywnych metafor (wirus

zaklamania, lewicowa gangrena), zepsucia i brudu (zgnilizna moralna, brudne

%5 A. Balczynska-Kosman, Jezyk dyskursu ..., dz. cyt., s. 153.

% M. Czyzewski, Rytualny chaos..., dz. cyt., s. 21.

2" M. Czyzewski, S. Kowalski, A. Piotrowski, Rytualny chaos. Studium dyskursu publicznego, Areus,
Krakow 1997, s. 53.

28 K. Podemski, Badania polskiego dyskursu publicznego II RP, PRL i IIl RP Przeglgd zagadnien,
,,Kultura i Spoteczenstwo: Polska Akademia Nauk Komitet Socjologii Instytut Studiéw Politycznych”,
2013, nr 2, s. 40.
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interesy).?® Nadawcy aspiruja do bycia myslacymi o przysztych pokoleniach prze-
wodnikami czy misjonarzami, a politycy ojcami narodu®. Dyskurs ten, wg au-
torki, dzieli si¢ na dwie grupy: romantyczng (odwotujacy si¢ do narodu i sacrum,
zwigzany z patriotyzmem, tradycjg, ojczyzng, rodzing, katolicyzmem); socjali-
styczng (odwotujacy si¢ do pracy, cztowieka, krzywdy, podkreslajacy wolnos¢ od
biedy i bezrobocia)®! . (I11) Drugi typ dyskursu w ocenie autorki to dyskurs prag-
matyczny, ktory podkresla pozytywne strony rzeczywistosci, w malym stopniu
postuguje si¢ metaforami, a polityk nalezagcy do wyznawcow tego dyskursu staje
si¢ fachowcem, ktory realizuje konkretne dziatania®?. K. Klosifiska uznaje partie
Platforma Obywatelska (PO) za nalezaca do dyskursu pragmatycznego, a parti¢
Prawo i Sprawiedliwo$¢ (PiS) za nalezaca do dyskursu romantycznego®. Nalezy

zwrdci¢ uwage, ze dyskurs polityczny ciggle si¢ zmienia.

Kontynuujac, w teorii dyskurs powinien mie¢ charakter demokratyczny, plurali-
styczny, powszechny oraz permanentny. J. Fras wyktada, ze model demokracji
dyskursywnej, charakteryzuje w debatach publicznych duzy udzial mediow ma-
sowych, co powinno ksztaltowaé obywateli do uczestniczenia we wspdlnocie ko-
munikacyjnej**. W spoteczenstwie demokratycznym, gdzie dyskursy polityczne
sa zgodne z zasadami retoryki i logiki mediow tworzy si¢ zjawisko mediatyzacji
jezyka polityki®. Alina Balczynska-Kosman twierdzi, ze dzisiejszy jezyk dys-
kursu politycznego charakteryzuje duza potoczno$¢, negatywna ekspresja, lekce-
wazenie 1 brutalizacja przeciwnika, zamiast konstruktywnych argumentdéw czgsto
stosuje si¢ silne emocje, a dziatanie mediow narzuca sposéb prezentowania tema-
tow politycznych z uzyciem m.in. primingu (eksponowanie i czgste prezentowa-
nie z uzyciem autorytetow popularnych tresci) i framingu (nadawanie ram, uwy-

datnianie jednych informacji i pomijanie innych — okreslony sposob narrac;ji)®.

2 K. Klosiniska, Etyczny i pragmatyczny. Polskie dyskursy polityczne po 1989 roku, Narodowe Cen-
trum Kultury, Warszawa 2012.

30 K. Podemski, Badania polskiego..., dz. cyt., s. 47.

8L K. Klosinska, Etyczny i..., dz. cyt.

32 K. Podemski, Badania polskiego ..., dz. cyt., s. 47.

3 K. Klosinska, Etyczny i..., dz. cyt.

34 J. Fras, Komunikacja polityczna. Wybrane zagadnienia gatunkéw i jezyka wypowiedzi, Wroctaw
2005, s. 101-102.

% A. Balczyniska-Kosman, Jezyk dyskursu..., dz. cyt., s. 145,

% A. Balczyfiska-Kosman, Jezyk dyskursu..., dz. cyt., s. 152-153.
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Warto zwrdci¢ uwage na jezyk polityki po stronie politykéw oraz uczestnikéw

komunikowania politycznego w Internecie.

Opisane powyzej powody sktaniajg do podjecia badan w obszarze nauki o mediach
wzbogaconych o metody sztucznej inteligencji (ang. Artificial Intelligence) szczeg6lnie
ukierunkowane na analize tre$ci oraz przetwarzanie jezyka naturalnego (ang. Natural
Language Processing (NLP)) wraz budowaniem i procesem testowania modeli predyk-
cyjnych.

Z tych wtasnie przyczyn, ideg podjecia pracy byto zastosowanie kompleksowego pode;j-
$cia opartego na metodach badawczych réznych dyscyplin naukowych w celu udowod-
nienia, ze dane tekstowe maja wartos¢ nie tylko w analizach jako$ciowych, ale przede
wszystkim w ujeciu ilosciowym. Poglady, ktore sg akcentowane w wypowiedziach niosa
ze sobg warto$¢ mozliwg do skwantyfikowania i na podstawie wykorzystania elementow
z roznych dyscyplin pozwalajg wyciggnaé wnioski potrzebne do stworzenia modeli pre-
dykcyjnych, wskazujacych na przynaleznos$¢ partyjng na podstawie uzytych tresci. Ana-
liza tresci wykonana zostata z wykorzystaniem metod i narze¢dzi Big Data na danych po-
chodzacych z medidw spotecznosciowych oraz publicznych danych ze stenogramow sej-
mowych, co stanowi interdyscyplinarne podejscie — aplikacj¢ do dyscypliny nauki o ko-
munikacji spotecznej 1 mediach algorytmow przetwarzania jezyka naturalnego, elemen-
tow sztucznej inteligencji oraz pomocnych elementéw wizualizacji danych. W mysl To-
masza Goban-Klasa Praktyka badawcza zmierza ku rozszerzeniu pola zainteresowan
i zakresu wspélpracujgcych dyscyplin®’. Odpowiednio stosowane metody i narzedzia
beda dostarczaty cennej wiedzy w zakresie analizy tresci medidw politycznych, kwanty-
fikacji tej tresci oraz catego procesu mediatyzacji polityki, stanowigcego nieodtaczng

czg$¢ postepu technologicznego majgcego wpltyw na spoleczenstwo 1 wybory polityczne.

37 T. Goban-Klas, Nauki o mediach i komunikacji spotecznej jako nowa dyscyplina nauk humanistycz-
nych, ,,Studia Medioznawcze”, 2008, 2(33), s. 14.
11



Stan aktualnych badan

Bioragc pod uwage tematyke pracy nalezy zwroci¢ uwagg na kilka obszaréw badan.

Rdzeniem pracy jest proces mediatyzacji i wykorzystywanie nowych mediow jako
srodka przekazu informacji. O teorii mediatyzacji pisza w swoich publikacjach m. in. Stig
Hjarvard® , Winfried Schulz*® i Knut Lundby®°, Friedrich Krotz*!, Andreas Hepp** oraz
wielu innych. Wedtug S. Hjarvarda pojecie to byto uzywane w réznych kontekstach, ale
nie wlozono odpowiednio duzo pracy, aby zdefiniowaé termin i rozwing¢ teoretyczny
koncept*®. Temat nowych mediéw podejmuje w swoich pracach m. in. Paul Levinson®*,
Magdalena Szpunar®. Sonia Livingstone, Leah Lievrouw moéwig o ztozonoéci tego poje-
cia i tacza kwestie informatycznych technologii komunikowania wraz z spotecznymi
kwestiami i trzema elementami, jak artefakty i urzadzenia techniczne, dziatania i prak-
tyki, uktady i organizacje spoteczne®®. Wedtug Denisa McQuaila nowe media cechuja si¢
wzajemnym powigzaniem, interaktywnos$cia, wszechobecnoscia, delokalizacjg, otwarto-
$cig oraz dostep do indywidualnych uzytkownikoéw*’. O wptywie mediatyzacji na poli-
tyke jako jeden z pierwszych wspominat Kent Asp ktory mowit o mediatyzacji zycia po-
litycznego jako procesie®®. Gianpietro Mazzoleni i Winfried Schulz odniesli koncepcije

mediatyzacji do wptywu mediéw na polityke®®. O mediatyzacji polityki i relacjach

38 S, Hjarvard, The mediatization of culture and society, Routledge, London and New York 2013;

S. Hjarvard, The Mediatization of Society. A Theory of the Media as Agents od Social and Cultural
Change, Nordicom Review 29, 2008, nr 2.

39 W. Schulz, Reconstructing Mediatization as an Analytical Concept, ,,European Journal of Commu-
nication”, 2004, nr 1.

40 K. Lundby, Mediatization. Concept, changes, consequences, Peter Lang, New York 2009.

41 F. Krotz, Mediatisierung: Fallstudien zum Wandel von Kommunikation, Wiesbaden: VS Verlag fiir
Socialwissenschaften, 2007.

42 A. Hepp, Transforming Communications. Media-related Changes in Times of Deep Mediatization,
,COMMUNICATIVE FIGURATIONS”, 2017, nr 16.

438, Hjarvard, The mediatization of culture and society, Routledge, London and New York 2013, s. 8.

4P, Levinson, Nowe nowe media, WAM, Krakow 2010; P. Levinson, Telefon komdrkowy. Jak zmienit
Swiat najbardziej mobilny ze srodkow komunikacji, Muza, Warszawa 2006.

4 M. Szpunar, Nowe stare medium. Internet miedzy tworzeniem nowych modeli komunikacyjnych a
reprodukowaniem schematow komunikowania masowego, Warszawa 2012.

g, Livingstone, L. Lievrouw, The Handbook of New Media, London 2002.

47 D. McQuail, Teoria komunikowania masowego, Wydawnictwo Naukowe PWN, Warszawa 2008.

® K. Asp, Miktiga massmedier: Studier i politisk opinionsbildning [Powerful mass media: studies in

political opinion-formation], Akademilitteratur, Stockholm 1986.

49 G. Mazzoleni, W. Schulz, Mediatization of Politics: A Challenge for Democracy?, Political Com-
munication, 1999, nr 16, s. 247-261.
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miedzy systemem politycznym, a medialnym pisat Zbigniew Oniszczuk®®. O typologii
partii politycznych pisze Krzysztof Kowalczyk®!. Biorac pod uwage budowe strategii ko-
munikacyjnych przez partie na przyktadzie jednej z nich pisze Mariusz Kolczynski wska-
zujac przy tym jak jest to wazny aspekt w celu sukcesywnego budowania poparcia poli-
tycznego®2. W przypadku systeméw komunikowania mozna wyrézni¢ m.in. spoteczny,
publiczny, masowy, organizacyjny, ktére opisuje T. Goban-Klas>®. Bogustawa Dobek-
Ostrowska opisuje teorie i pojecie procesu komunikowania politycznego®*. Rafat Lesni-
czak przedstawia jak wygladalo w konteks$cie mediatyzacji komunikowanie polityczne

Konferencji Episkopatu Polski podczas kampanii prezydenckich i parlamentarnych®.

Wplywem mediow na spoleczenstwo zajmuje si¢ m.in. T. Goban-Klas®® czy tez An-
drzej Adamski®’, pokazujac przemiane oraz konsekwencje ewolucji mediow. O specyfice
zarzadzania sytuacji kryzysowych w mediach spoteczno$ciowych pisze Monika Kaczma-
rek-Sliwinska®®. Tematem rozwoju spoteczefistwa Sieci zajmuja sie m. in. Derrick de
Kerckhove® i Jan van Dijk®®. Gudmund Hernes ukut twierdzenie ,,spoteczenstwo pokre-

cone w mediach” (ang. media-twisted society)®’. Wiele prac odnosi sic do kwestii

S0 Z. Oniszczuk, Mediatyzacja polityki i polityzacja mediow. Dwa wymiary wzajemnych relacji, ,,Stu-
dia Medioznawcze” , 2011, nr 4 (47), s. 11-22.

51 K. Kowalczyk, Typologia polskich partii politycznych wedtug kryterium programowego,
10.14746/ssp, nr 1, 2014, s. 73-99.

52 M. Kolczynski, Strategia komunikacyjna Konfederacji w wyborach w 2019 roku — préba rekon-
strukcji, ,, Studia Politologiczne”, 2020, nr 55, s. 259-276.

53 T. Goban-Klas, System informacji w parnstwie, a system komunikacji spotecznej, Przekazy i Opinie,
1989, nr 2, s. 16.

54 B. Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne i publiczne, PWN, Warszawa 2006.

%5 R. Les$niczak, Komunikowanie polityczne Konferencji Episkopatu Polski podczas kampanii parla-
mentarnej 2019 r. w kontekscie proceséw mediatyzacji, [W:] (red.) G. Habrajska, Teorie i praktyki komuni-
kacji, Wydawnictwo Uniwersytetu Lodzkiego, £6dZ 2020, s. 499-524; R. Leéniczak, Komunikowanie po-
lityczne Konferencji Episkopatu Polski po zakoriczonych wyborach prezydenckich 2015 r. Priming i fra-
ming — analiza tygodnikow opinii ,, Newsweek Polska” i ,, Polityka” , Annales UMCS, 2017, nr 24(2).

% T. Goban-Klas, Cywilizacja medialna. Geneza, ewolucja, eksplozja, Wydawnictwa Szkolne i Peda-
gogiczne, Warszawa 2005; T. Goban-Klas, Zarys historii i rozwoju mediow. Od malowidel naskalnych do
multimediow, Wydawnictwo Naukowe AP, Krakéw 2001; T. Goban-Klas, Media i komunikowanie ma-
sowe. Teorie i analizy prasy, radia, telewizji i Internetu, Wydawnictwo Naukowe PWN, Warszawa 2004.

5T A. Adamski, Media w analogowym i cyfrowym $wiecie. Wplyw cyfrowej rewolucji na rekonfiguracje
komunikacji spotecznej, Dom Wydawniczy ELIPSA, Warszawa 2012.

5 M. Kaczmarek-Sliwinska, Specyfika zarzqdzania sytuacjq kryzysowq w przestrzeni mediow spolecz-
nosciowych w perspektywie typologii SCCT W. T. Coombsa, ,,Studia Medioznawcze”, nr 20(4), s. 318-332;
M. Kaczmarek-Sliwiniska, Hejt jako Zrédlo sytuacji kryzysowych podmiotéw w przestrzeni spolecznej,
2020, nr 8(2), s. 75-87.

% D. de Kerckhove, Inteligencja otwarta. Narodziny spofeczenstwa sieciowego, Mikom, Warszawa
2001.

60 J. van Dijk, Spofeczne aspekty nowych mediéw, Wydawnictwo Naukowe PWN, Warszawa 2010.

61 G. Hernes, Det mediavridde samfunn [The media-twisted society], in G. Hernes (red.) For-han-
dlingsekonomi og blandningsadministrasjon. Bergen: Universitetsforlaget, 1978.
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towarzyszacych mediatyzacji — Matgorzata Molgda-Zdziech zajmuje si¢ zjawiskiem ce-

lebrytyzacji®?, Matgorzata Lisowska-Magdziarz — realizacjami medialnymi®,

Jesli chodzi o jezyk to znamienne sa prace m.in. Renata Grzegorczykowej®, Mariana
Bugajskiego®. Jezyk w Internecie to m.in. prace Jana Grzeni®® oraz Moniki Worsowicz®’.
Biorac pod uwage jezyk polityki nie sposob nie przytoczyé prac Kazimierza Oz6ga®®,
Bozeny Sieradzkiej-Baziur®® oraz analiz réznych aspektow dyskursu publicznego i poli-
tycznego autorstwa M. Czyzewskiego'®. Jezykowy obraz §wiata opisuje m. in. Jerzy Bart-
minski, Ryszard Tokarski !, Marta Kopinska’?, Jolanta Mackiewicz'®, a badaniem tego
zjawiska z kwantyfikacja zajmowat si¢ m. in. Michat Ulidis’*. Warto$ciowanie w jezyku
opisuja prace Jadwigi Puzyniny” oraz Ewy Kapeli’®. Polskim dyskursem publicznym
i politycznym zajmuja sie m.in. M. Czyzewski, S. Kowalski, A. Piotrowski’’, K. Ktosin-
ska’®, K. Podemski’®. Prace opisujace uzycie jezyka w polityce, zdaniem autora wyma-
gaja aktualizacji po czesto zmieniajacej si¢ scenie politycznej po 1989 do nowych wa-
runkéw panujacych w dzisiejszej polityce, gdzie od wyborow parlamentarnych w 2005

roku prym wiodg dwie glowne partie polityczne. Dodatkowym aspektem jest coraz

62 M. Moleda-Zdziech, Czas celebrytéw. Mediatyzacja zycia publicznego, Difin, Warszawa 2013.

83 M. Lisowska-Magdziarz, Feniksy, tabedzie, motyle. Media i kultura transformacji, Wydawnictwo
Uniwersytetu Jagiellonskiego, Krakow 2012.

64 R. Grzegorczykowa, Wstep do jezykoznawstwa, PWN, Warszawa 2007.

8 M. Bugajski, Jezyk w komunikowaniu, Warszawa 2006.

% J. Grzenia, Komunikacja jezykowa w Internecie, Warszawa 2006, s. 64

7 M. Worsowicz, Jak pisaé do Internetu? Retoryczne aspekty poradnictwa warsztatowego, ,,Retoryka
w komunikacji specjalistycznej” (red.) M. Zaleska, Polskie Towarzystwo Retoryczne, 2015.

8 K. 0z6g, O jezyku wspdtczesnej polityki, ,,Polityka i Spoleczenstwo”, 2007, nr 4, s. 103-111; K.
0z6g, Jezyk wspolczesnej polskiej polityki, ,,Stylistyka”, 2008, nr 17, s. 161-184.

8 B. Sieradzka-Baziur, Jezyk polityki - dotychczasowe prace i perspektywy badawcze, , Horyzonty
Polityki”,2011,nr 2(2).

0 M. Czyzewski, Rytualny chaos..., dz. cyt.

1 J. Bartminski, R. Tokarski, Jezykowy obraz swiata a spéjnosé¢ tekstu, [W:] Teoria tekstu. Zbior stu-
diow, (red.) T. Dobrzynska, Wroctaw, 1986.

2 M. Kopifiska, Jezyk jako narzedzie interpretacji rzeczywistosci — jezykowy obraz Swiata, 2011.

8 J. Mackiewicz, Kategoryzacja a jezykowy obraz Swiata [w:] Jezykowy obraz $wiata (red.) J. Bart-
minski, Lublin 1999.

" M. Ulidis, Blog a jezykowy obraz swiata partii politycznej. Analiza kwantytatywno-korpusowa na
przykiadzie komunikacji Platformy Obywatelskiej, ,,Nowe media studia i rozprawy”, 2013, nr. 4,
http://dx.doi.org/10.12775/NM.2013.005, 2013.

75 J. Puzynina, Problemy wartosciowania w jezyku i w tekscie, ,,Etnolingwistyka”, 2004, nr 16.

6 E. Kapela, Jezykowe Srodki wartosciowania w wywiadach z politykami [w:] A. Charciarek, H. Fon-
tanski, J. Lubocha-Kruglik (red.), Jednostki jezyka w systemie i mowie, Wydawnictwo Uniwersytetu Sla-
skiego, Katowice 2015, s. 157-167.

" M. Czyzewski, S. Kowalski, A. Piotrowski, Rytualny chaos..., dz. cyt.

K. Klosifiska, Etyczny i pragmatyczny..., dz. cyt.

9 K. Podemski, Badania polskiego..., dz. cyt.
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czestsze uzycie mediow spoteczno$ciowych oraz zmiana barw politycznych, co moze

skutkowac przeniesieniem jezykowych nalecialoéci przez politykow do innych partii.

O wykorzystaniu analizy danych z zasobow sieciowych dla danych politycznych pisze
W. Gogotek®, Pawet Kuczma®!, Dariusz Jaruga®? oraz biorac pod uwage anglojezyczne
publikacje dotyczace social mediéw w polityce m. in.: Andreas Jungherr®® oraz Elena
Bellio, Giulia Crestini, Alessandra Arkoudas®. Juliana Schwarz omawia wyniki trzech
réznych podej$¢ do przewidywania ideologii politycznej w danych komentarzy na You-
Tube®. Mohit lyyer, Peter Enns, Jordan Boyd-Graber, Philip Resnik zastosowali algo-
rytmy sztucznej inteligencji do okreslenia stanowiska politycznego wyrazonego w zda-
niach (klasyfikujac przynalezno$¢ do pogladéw republikan i demokratow)®. Podobnie
Elanor Colleoni, Alessandro Rozza, Adam Arvidsson na podstawie danych z mediéw
spotecznosciowych klasyfikuja poglady polityczne®”. Rob Schumaker, Hsiu-chin Chen
przedstawiaja role artykutow z wiadomos$ciami finansowymi, uzywajac algorytmow
sztucznej inteligenciji tworza modele przewidujace ceny akcji firm®. Fouad Zablith, lbra-

him H. Osman z wykorzystaniem uczenia maszynowego stworzyli modele oceny

8 W. Gogotek, Rafinacja informacji sieciowej, [w:], A. Jastriebow, M. Raczynska, Informatyka w
dobie XXI wieku, Nauka, Technika, Edukacja a nowoczesne technologie informatyczne, Radom 2011, s.
229-238.; W. Gogotek, Potencjat informacyjny nowych mediéow — rafinacja informacji sieciowej, [w:] 350
lat polskiej prasy, mat. pokonf. Uniwersytet Warszawski, Warszawa 2011, s. 253-263.;W. Gogotek, i inni,
Z badan nad wykorzystaniem rafinacja informacji sieciowej. Wybory prezydenckie i parlamentarne 2015,
»Studia Medioznawcze”, Instytut Dziennikarstwa UW, Warszawa, 2015, nr 3(62), s. 31-43, http://studia-
medioznawcze.pl/article.php?date=2015_3 62&content=gogolek&lang=pl, , 10.08.2021.

81 p. Kuczma, W. Gogotek, Web Information Potential on the Basis of the 2010 Presidential Elections,
Wyd. Skorpion, Warszawa 2011, s. 241-263.

8 W. Gogotek, D. Jaruga, Z badan nad ..., dz. cyt.

8 A. Jungherr, Twitter in Politics: A Comprehensive Literature Review, University of Konstanz - Dept-
ment of Politics and Public Administration, 2014.

8 E. Bellio, G, Crestini, A. Arkoudas, Twitter and politics: Evidence from the US presidential elections
2016, ,,Journal of Marketing Communications”, 2018.

8 J. Schwarz, Detecting political ideology in Youtube comments using machine learning, ,,Seminar
Social Media and Business Analytics”, 2009.

8 M. lyyer, P. Enns, J. Boyd-Graber, P. Resnik, Political Ideology Detection Using Recursive Neural
Networks, Computer Science, Linguistics, iSchool, and UMIACS University of Maryland, 2014; Proceed-
ings of the 52nd Annual Meeting of the Association for Computational Linguistics, Baltimore, Maryland,
USA, June 23-25, 2014, s. 1113-1122.

87 E. Colleoni, A. Rozza, A. Arvidsson, Echo Chamber or Public Sphere? Predicting Political Orien-
tation and Measuring Political Homophily in Twitter Using Big Data, ,,Journal of Communication”, 2014,
nr 64(2).

8 R. Schumaker, H. Chen, Textual Analysis of Stock Market Prediction Using Financial News Articles,
,,»Americas Conference on Information Systems (AMCIS)”, 2006, nr 27(2).
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produktow i ustug®. W zakresie wykorzystania Big Data warto zwroci¢ uwage na prace
Andrew McAffee, Erik Brynjolfsson®, Alexandros Labrinidis, H. V. Jagadish®l. Big Data
roOwniez ma zastosowanie w obszarze polityki, pisza o tym m.in.: David W. Nickerson,

Todd Rogers,? Alon Peled®.

Cel pracy

Glownym celem pracy jest odpowiedz na pytanie: czy, w jaki sposéb 1 w jakim stop-
niu analiza tresci w komunikowaniu politycznym i narzedzia sztucznej inteligencji moga
shuzy¢ do budowy modeli predykcyjnych dopasowania do grupy politycznej®*. Na pod-
stawie celu gldownego okreslono cele szczegotowe, ktére odnoszg si¢ bezposrednio do

kilku kwestii:

1/ Pokazanie, w jaki sposob 1 w jakim stopniu rozwdj nowych medidéw i technologii

zmienia komunikowanie polityczne.

2/ Diagnoza sposobu komunikowania politykéw z poszczegdlnych partii, w szcze-

gblnosci charakterystycznych dla nich stow, zwrotéw 1 emocji.

3/ Zbadanie tresci wypowiedzi uzytkownikow mediéw spotecznosciowych dotycza-

cych partii politycznych oraz poréwnanie z wypowiedziami politykow.

4/ Zbudowanie 1 weryfikacja modeli, ktore beda w stanie przewidzie¢ na postawie
stownictwa uczestnikow komunikowania politycznego ich dopasowania do grupy poli-

tycznej oraz wybdr optymalnego modelu.

89 F, Zablith, I. H. Osman, ReviewModus: Text classification and sentiment prediction of unstructured
reviews using a hybrid combination of machine learning and evaluation models, ,,Applied Mathematical
Modelling”,2019, nr 71, s. 569-583.

% A. McAffee, E. Brynjolfsson , Big Data:The Management Revolution, ,,Harvard Business Review”,
2012, nr 90(10).

%1 A. Labrinidis, H. V. Jagadish, Challenges and Opportunities with Big Data, ,,Proceedings of the
VLDB Endowment”, 2012, nr 5(12).

%2 D. W. Nickerson, T. Rogers, Campaigns and Big Data, ,,HKS Faculty Research Working Paper
Series”, 2013.

% A. Peled, The Politics of Big Data A Three-Level Analysis, European Consortium of Political Re-
search (ECPR) General Conference, 2013.

% Grupy polityczne rozumiane w charakterze partii oraz koalicjantow, ktore weszly do Sejmu z list
poszczegdlnych komitetow wyborczych (Prawo i Sprawiedliwo$¢ (jako PiS), Koalicja Obywatelska (jako
KO), Koalicja Polska (jako KP), Konfederacja, Lewica).
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Problemy badawcze

Problem badawczy gtéwny zostat sformutowany w postaci pytania: Czy oraz w jakim
stopniu analiza tresci wypowiedzi uczestnikow komunikowania politycznego moze by¢

wykorzystana do okre$lania ich dopasowania do grupy politycznej?
Problemy badawcze szczegotowe, na ktore nalezy zwrdci¢ uwage to:

1/ Jakie sg wspodiczesne kanaty komunikowania politycznego, technologie z obszaru
Big Data i jakie niesie to nowe mozliwosci wykorzystania w zakresie analizy tresci w Ko-

munikowaniu politycznym?

2/ Czy poszczegdlne ugrupowania polityczne maja pewne cechy wspolne, jesli chodzi

o przekaz i dobor stow oraz zwrotow?

3/ W jaki sposob zbada¢ wypowiedzi uczestnikow komunikowania politycznego,

W szczegdlnosci:

— w jaki sposéb dobra¢ metode pomiaru nacechowania oraz emocji, w tym in-

terwaty czasowe 1 wskazniki pomiaru?

— w jaki sposob zmierzy¢ podobienstwo tekstu (dla danych z social mediow

i dla wypowiedzi politykow)?
— jakich miar uzy¢ do weryfikacji podobienstwa tekstu?

4/ Jak zbudowac 1 skonfigurowa¢ modele na bazie algorytmow predykcyjnych shu-
zace do przewidywania przynaleznos$ci do grupy politycznej wykorzystujac wyniki ana-
lizy tresci wypowiedzi uczestnikow komunikowania politycznego i ktore z algorytméw

beda bardziej wydajne 1 dadzg lepsze wyniki klasyfikacji?

Hipotezy badawcze

W odniesieniu do celu badawczego glownego, sformutowana zostata hipoteza
glowna: Wypowiadane stowa politykow oraz uzytkownikéw medidow spotecznosciowych
komentujacych wydarzenia polityczne niosg ze sobg warto$¢ informacyjng 1 po procesie
kwantyfikacji oraz rafinacji danych moga postuzy¢ do analizy tresci i budowy modeli

predykcyjnych dopasowania do grupy politycznej.

Po ustaleniu hipotezy gtownej ustalono hipotezy pomocnicze:
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1/ Wraz z postepujaca mediatyzacja polityki zwigksza si¢ wykorzystanie mediow cy-
frowych w komunikowaniu politycznym oraz zwigksza si¢ mozliwos$¢ analizy tresci ko-

munikowania politycznego.

2/ Poszczegblne grupy polityczne majg indywidualne stowniki stow oraz zwrotow

wykorzystywane w komunikacji.

3/ Stowa, zwroty oraz ich nacechowanie i emocje uczestnikoéw komunikowania poli-
tycznego (politykow i1 uzytkownikow mediow spoteczno$ciowych) zmieniajg si¢ w inter-

watach czasowych.

4/ Istniejg podobienstwa miedzy grupami politykéw oraz uzytkownikéw mediow

spotecznosciowych wypowiadajacych si¢ na tematy polityczne.

5/ Stowa wypowiadane przez uczestnikow w wypowiedziach komunikowania poli-

tycznego beda wskazywaty do jakich partii pasuja najbardzie;.

6/ Charakterystyka algorytmu, w tym jego wydajnos¢, bedzie miata wplyw na stopien

dopasowania uzytkownika do partii politycznej na podstawie jego wypowiedzi.

Metodologia i techniki badawcze

Dla weryfikacji postawionych hipotez zastosowane zostaly rézne metody i techniki

badawcze.

W pierwszym etapie dokonana zostata analiza zebranego materiatu (ang. desk rese-
arch) dotyczacego, mediow, procesu mediatyzacji, opis najwazniejszych modeli komu-
nikacji. Dodatkowo opisano systemy i zakresy systemOw: spotecznego, politycznego
i medialnego. Dokonano analizy wraz z opisem elementow dotyczacych zardwno kwestii
jezykowych, jak i technicznych (informatycznych) oraz dokonano syntezy pozwalajace;j

na sformutowanie kluczowych diagnoz w badanych obszarach.

W drugim etapie rowniez wykorzystano analiz¢ zebranego materiatu (ang. desk rese-
arch) pod katem mediatyzacji polskiej polityki oraz dokonano opisu przemian spoteczno-
gospodarczych w Polsce po 1989 roku do stanu aktualnego (Sejmu IX kadencji). Zwro-
cono uwage na réwnolegly proces rozwoju mediow w Polsce i1 przemian w komunikacji
politycznej w tym okresie. Zbadano rowniez wykorzystanie nowych mediéw do komuni-

kacji w spoteczenstwie zarowno po stronie obywateli, jak 1 po stronie politykdw.
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W przypadku metodologii czgsci trzeciej wykorzystano dane poszczeg6lnych postow
aktualnej kadencji Sejmu z mownicy sejmowej, ktore zostaly pobrane i przygotowane
dzieki dedykowanemu oprogramowaniu napisanemu przez autora jezyku Python do au-
tomatyzacji procesu zbierania danych. Wykorzystano réwniez dane z serwisu Twitter
uzytkownikéw komentujacych wydarzenia polityczne. Dane zostaty pobrane do analiz
z wykorzystaniem narzedzia bsi-sentiment® skonfigurowanego w jezyku Python. Zasto-
sowano proces oczyszczania danych, po ktorym wykonano analiz¢ pokazujaca frekwen-
cje, ngramy (elementy sekwencji wyrazoéw), klasteryzacje (grupowanie) poszczegolnych
stow w grupach danych dotyczacych politykéw oraz danych z social medidéw. Porownano
wypowiedzi indeksem podobienstwa®®. Do klasteryzacji postuzono sie dystansem Eukli-
desa z zastosowaniem algorytmu hierarchicznego klasteringu, aby pogrupowac stop-
niowo stowa o podobnych zakresach wystapien®’. Nastepnie klastry zbadano pod wzgle-
dem uzytych konfiguracji®®. Wykonano analize sentymentéw pokazujaca poziom nace-
chowania wypowiedzi®. Dane podzielono na okresy i zbadano trendy. Oceniono kazda
wypowiedz w stopniu nacechowania. Zbadano emocje w stowach uwzgledniajac réwniez
okresy. Zbudowano stowniki stéw 1 wyrazen uzywanych przez politykdw oraz uzytkow-

nikow social mediow.

W przypadku czeg$ci czwartej oczyszczone dane odpowiednio przygotowano 1 wyko-
nano modele predykcyjne metodami klasyfikacyjnymi postugujac si¢ algorytmami ucze-

nia maszynowego jak: kNN GBM!! SVM92 | Decision Trees'®, Random Forest'%,

% Bsi-sentiment, https://pypi.org/project/bsi-sentiment/, GNU General Public License v3 (GPLv3),
05.05.2021.

% S. Niwattanakul, J. Singthongchai, E. Naenudornand, S. Wanapu, Using of Jaccard Coefficient for
Keywords Similarity, Proceedings of the International MultiConference of Engineers and Computer Scien-
tists, 2013.

978, C. Johnson, Hierarchical Clustering Schemes, Psychometrika, 1967, nr 32(3).

% P, H. A. Sneath, R.R. Sokal, Numerical Taxonomy: The Principles and Practice of Numerical Clas-
sification, Freeman, San Francisco 1973, s. 278.

% M. D. Devika, C. Sunitha, A. Ganesh, Sentiment Analysis: A Comparative Study On Different Ap-
proaches, ,,Procedia Computer Science”, 2016, nr 87.

100 7. Zhang, Introduction to machine learning: k-nearest neighbors, ,,Ann Transl Med”, 2016, nr
4(11).

101 H, Lu, S. P. Karimireddy, N. Ponomareva, V. Mirrokni, Accelerating Gradient Boosting Machine,
Cornell University, 2020.

102 C. Cortes, V. Vapnik, Support-vector networks, ,,Machine Learning”, 1995, nr 20 (3), s. 273-297.

103 3, R. Quinlan , Simplifying decision trees, ,,International Journal of Man-Machine Studies”, 1987,
nr 27 (3), s. 221-234.

104T, Kam Ho, Random Decision Forests, Proceedings of the 3rd International Conference on Docu-
ment Analysis and Recognition, Montreal, QC, 14-16 August, 1995, s. 278-282.
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ANN®® z wykorzystaniem elementéw Deep Learning'®. Ze wzgledu na roznice klas

107

W poszczegblnych grupach politykow zastosowano dwa podejscia: oversampling™" oraz

108 _ wyniki poréwnano. Wykorzystano jezyk programowania R oraz Py-

downsampling
thon z narzedziem TensorFlow. Wyniki porownano odpowiednimi wspotczynnikami

oraz dokonano rekomendacji rozwigzan optymalnych.

Doboér metod badawczych do weryfikacji poszczegolnych hipotez oraz podziat na etapy

badan przedstawiony zostat w tabeli 1.

Tabela 1. Hipotezy badawcze a etapy badan

przydatnos¢ badania do
weryfikacji hipotezy

HIHIHHIH|H

1/2]3|]4]|5]|6

Ip cel

etap badan badane dane

Diagnoza w jakim
stopniu politycy oraz
komentujacy wyda-
rzenia polityczne ko-
rzystaja z nowych
medidow oraz jak pro-
ces mediatyzacji
zmieniat si¢ na prze-
strzeni ostatnich lat.
Zbadanie odpowied-
nio przygotowanego
zbioru danych prze-
znaczonego do dal-
szych etapow prac.
Rezultat to analiza
zbioru danych z po-
dzialem na poszcze-
gblne grupy poli-
tyczne.

Badanie procesu | Publikacje nau-
mediatyzacji (w kowe, oficjalne
tym mediatyzacji | dane dotyczace
1 polityki), wykorzy- | uzytkowania me- | 4
stanie mediow diow (w tym me-
przez uczestnikow | didw spoteczno-
komunikowania $ciowych) przez
politycznego politykow

Analiza deskryp-
tywna polskiej

sceny politycznej
(zbadanie stowni- | Dane z méwnicy
2 | kow, klastrow, po- | sejmowej (steno- x| x| x| *
dobienstwa, ngra- | gramy sejmowe)
moéw, analiz ko-

szykowych, senty-

mentow)

105 W. McCulloch, W. Pitts, A Logical Calculus of Ideas Immanent in Nervous Activity, ,,Bulletin of
Mathematical Biophysics”, 1943, 5 (4), s. 115-133.

106 Jest to rodzaj uczenia maszynowego, Glebokie uczenie automatyzuje znaczng cze$é procesu wyod-
rebniania cech, eliminujac cze$¢ wymaganej recznej interwencji czlowieka. Zrodlo; Deep learning,
https://www.ibm.com/cloud/learn/deep-learning, 12.05.2021; J. Schmidhuber, Deep Learning in Neural
Networks: An Overview, , Neural Networks”, 2015, nr 61, s. 85-117.

107'N. V. Chawla, K.W. Bowye, L. O. Hall, W. P. Kegelmeyer, SMOTE: Synthetic Minority Over-
sampling Technique, ,,Journal of Artificial Intelligence Research”, 2002, nr 16.

108 D, Dumitrescu, C. Boiangiu, A Study of Image Upsampling and Downsampling Filters, ,,MDPI”,
2019, nr 8(2).
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Analiza deskryp-
tywna oso6b ko-
mentujacych wy-
darzenia poli-
tyczne (zbadanie

Dane z serwisow
spotecznoscio-
wych (Twitter)

Zbadanie zbioru da-
nych dla oséb ko-
mentujacych wyda-
rzenia polityczne z
podzialem na wspo-
mniane grupy poli-

stownikow, ngra-
mow, korelacji,
sentymentow)

tyczne z wykorzysta-
niem danych z ser-
wisu Twitter.
Stworzenie konfigu-
racji modeli, ktore

Opracowanie mo- Da_lne z méwnicy beda klasyﬁkowa{y
4| foli oredykeyjnych | SSIMOWei (steno- * * | * | na podstawie okre-
gramy) $lonych stow przyna-
leznos¢ do partii po-
litycznych

Weryfikacja i pomiar

Ocena i testowanie | Dane z mownicy wydajnosei poszeze

- ._ - - _ * *
5 ?%%ell predykcyj ng\gvej (steno gbInych modeli z re-
y gramy komendacija
Struktura pracy

Praca zostala podzielona na cztery gldwne czesci. Pierwsza cze$¢ jest poswiecona
zarysowi teoretycznemu. W poczatkowej czesci skupiono si¢ na opisie medidw oraz ewo-
lucji mediéw. Nastepnie zwroécono uwage na proces mediatyzacji. Kolejne czgsci w roz-
dziale pierwszym dotyczg modeli komunikacji a nastepnie komunikacji politycznej i jej
uczestnikow. Kolejne rozdziaty poswigcone sa Big Data, a cato$¢ rozdziatu konczy stow-

nik najwazniejszych pojec.

Druga czgs$¢ jest poswigcona mediatyzacji polskiej polityki. Opisane zostaty prze-
miany spoteczno-gospodarcze w Polsce po 1989 roku oraz polska scena polityczna (zarys
zmian po 1989 roku i stan aktualny). Kolejno przedstawiono rozw6j mediow w Polsce
W tym okresie, a nast¢gpnie przemiany komunikacji politycznej pod wptywem mediow
cyfrowych i role mediow cyfrowych. Zbadano jezyk, jego funkcje i podstawowe struk-
tury, uwzgledniajac jezyk polityki. Zwrdcono uwage na wystepujace dyskursy oraz wy-

stepowanie zjawiska wartosciowania w jezyku oraz pojecia jezykowego obrazu swiata.

Trzecia czg$¢ odnosi si¢ do aspektow praktycznych, uwage skupiono na analizie de-
skryptywnej danych politycznych oraz danych z social mediow. Dokonano analiz staty-

stycznych pokazujacych czgstosci stow oraz zwrotdw w postaci bigramow 1 trigramow.
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Wykonano klasteryzacje stow oraz dokonano poréwnania podobienstwa w poszczegol-

nych grupach.

Czwarta czg$¢ koncentruje si¢ na budowie modeli predykcyjnych na bazie poprzed-
nich czesci analiz. W tej czg$ci skupiono si¢ na konfigurowaniu modeli oraz ich parame-

trow. Dokonano poréwnania wynikow oraz rekomendacji wyboru optymalnego modelu.
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Rozdzial 1. Podstawy teoretyczne poje¢ uzytych w pracy

W rozdziale pierwszym omowione zostaly podstawowe pojecia uzywane w pracy,
teorie zwigzane z mediami, procesem mediatyzacji, modele komunikacji (w tym komu-
nikowania politycznego). Rozdzial opisuje rowniez role, jaka petni jezyk w komuniko-
waniu. Wprowadzone zostato takze pojecie Big Data, wraz z krotkim rysem podejscia do

badania duzych zbioréw danych .

1.1. Media - definicja i podzial

Pojecie media ma wiele znaczen. Jedng z nich prezentuje Walery Pisarek:

Media, srodki komunikowania — mimo terminologicznego charakteru nazwa uzywana
(takze w literaturze naukowej) w wielu znaczeniach; m. nazywane sg: 1) jezyki narodowe;
2) wszelkie systemy znakow pozwalajgce zapisywac¢ wiadomosci, oparte na roznych roz-
poznawalnych sygnatach takich jak brzeczenie, stukanie, pulsowanie; 3) wypowiedzi
W gazetach i czasopismach, powiesci, sfuchowiska itp.; 4) material, na ktorym te wypo-
wiedzi sq utrwalane, a wigc papier, tasma magnetyczna, ptyta kompaktowa, 5) urzgdze-
nia, ktore umozliwiajq przekazywanie, jak mikrofon czy kamera; 6) urzgdzenia, ktore
umozliwiajg odbior, jak telewizor czy radioodbiornik; 7) nosniki informacji, jak gazety,
czasopisma, ksigzki, filmy, radio, sieci informatyczne, a takze 8) instytucje, ktore organi-
zujg rozpowszechnianie informacji, a wiec agencje, wydawnictwa, korporacje radiowe
I telewizyjne itp. Najwazniejszym sposobem redukcji wieloznacznosci terminu m. jest ich
podziat na: 1) m., czyli srodki wyrazania informacji, np. naturalne i sztuczne jezyki; 2)
m., czyli srodki rejestracji (zapisu) informacji, np. kartka i otowek, magnetofon; 3) m.,
czyli srodki transmisji (scislej: dyfuzji) informacji, np. gazeta, kabel telewizyjny; 4) m.,

czyli srodki przetwarzania (w tym tez wyszukiwania) informacji, np. komputer.2%®

199 W. Pisarek, Stownik terminologii medialnej, Towarzystwo autoréw i wydawcéw prac naukowych
Universitas, Krakow 2006, s. 117.
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Rysunek 1. Media i ich podzial. Opracowanie wlasne

srodki wyrazania srodki rejestracji (zapisu) "

informacji, np. naturalne i informacji, np. kartka i

sztuczne jezyki otowek
Media
srodki przetwarzania (w srodki transmisji (scislej:
tym tez wyszukiwania) dyfuzji) informacji, np.

informacji, np. komputer gazeta, kabel telewizyjny |
N y

Zrédlo: W. Pisarek, Stownik terminologii medialnej, Towarzystwo autoréw i wydawcow prac naukowych
Universitas, Krakow 2006, s. 117.

Wspotczesnie media sg jednoczes$nie czescig tkanki spoteczenstwa i kultury oraz nieza-
lezng instytucja, ktdra stoi miedzy innymi instytucjami kulturalnymi i spotecznymi i ko-

ordynuje ich wzajemne oddziatywanie!®

. Termin medium przeistoczyt si¢ w media i na-
stagpita prawdopodobna zbieznos$¢ trzech znaczen: (1) starego ogolnego znaczenia jako
posredniczenia lub materii posredniczqcej; (2) znaczenia fachowego, w rozréznieniu na
media drukowane, wizualne i dzwiekowe, (3) wyspecjalizowanego znaczenia w kapitali-
zmie, w ktorym ustuga emisji, gazeta, cos co juz istnieje postrzegane jest jako medium dla
czegos innego, na przyktad reklamy*'!. T. Goban-Klas twierdzi, ze jako polska kalka je-
zykowa mass media staty si¢ mediami masowymi (lub massmediami), a w mowie po-

tocznej po prostu mediamit!?,

105, Hjarvard, The mediatization..., dz. cyt., s. 8.

11 R. Williams, Keywords, London 1976, s. 169-170.

12 T Goban-Klas, Rrwgcy nurt mediow mediocen — nowa fala mediatyzacji Zycia spotecznego pisma z
lat 20122020, Wyzsza Szkota Informatyki i Zarzadzania w Rzeszowie, Krakow—Rzeszéw 2020, s. 33;
T.Goban-Klas, Termin ,,media” — krytyka, obrona i objasnienie, Miedzy Klio a Themis Ksiega dedykowana
Profesorowi Jackowi Sobczakowi, J. W. Adamowski (red.) T. Wallas (red.), K. Kakarek (red.), Wydawnic-
two Naukowe SILVA RERUM, 2016, s. 310-322.
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Zanim do tego doszto czlowiek w swojej historii komunikowania si¢ przeszedt sze§¢
»epok” — od ery znakoéw 1 sygnaldéw, przez powstanie jezyka, er¢ pisma, druku, teleko-

munikacji, az po ere komputera (telekomputera)*2,

Pojawienie si¢ druku przyniosto rozwéj komunikowania masowego. Ruchoma czcionka
zmienita Europe pod wieloma wzgledami, zarowno aspekty religijne, kulturalne, jak
I spoteczne. Ksigzki, ulotki polityczne, a nastgpnie gazety rozpoczety nowy etap komu-
nikowania publicznego. Mimo, ze $rodki komunikowania masowego sg znane od prawie
400 lat, to samo pojecie mediow masowych upowszechnito si¢ w niektorych krajach Eu-
ropy 1 Stanach Zjednoczonych dopiero w drugiej potowie XIX wieku. Po prasie, kolej-
nymi mediami masowymi byly radio i telewizja. Media masowe zmieniaty si¢ z czasem,

a wraz z nimi ich wykorzystanie i spoteczenstwol4,

Kolejne lata przynosity rozwdj mediow i zmiang¢ ich charakteru. Znalazlo to odbicie
W podziale zaproponowanym przez D. McQuaila na ,,stare media” (ksigzka i biblioteka,
media drukowane, film, radio i telewizja, muzyka fonograficzna) i ,,nowe media” ktorych

glowng bazg jest Internet?®,

Media stare

Termin stare media zwykle uzywany jest w kontrascie do nowych mediéw. Stare media
sg analogowe, statyczne i liniowe (narzucajace sposob czytania). Dodatkowo oparte sa
0 glowng instytucje nadawcza, zwykle o jednokierunkowym publicznym przekazie dla
biernej mato zréznicowanej grupy odbiorcow.!® Tradycyjne platformy medialne uwa-
zaty odbiorcow lub uzytkownikow za pasywnych konsumentéw produktéw medialnych;
odbiorcy ideologii medialnej praktycznie byli bez mozliwosci uzyskania informacji

zwrotnejt’. Stare media i nowe media s3 komplementarne ze soba i s3 czescia tego

113 T, Goban-Klas, Media i komunikowanie i media masowe. Teorie i analizy prasy, radia, telewizji i
Internetu, Wydawnictwo Naukowe PWN, Warszawa 2004, s. 16-17.

14T, Goban-Klas, Media ..., dz. cyt., s. 17-26.

115 D. McQuail, Teoria komunikowania masowego, Wydawnictwo Naukowe PWN, Warszawa 2008,
s. 43-63.

116 A Adamski, Media w..., dz. cyt., s. 92-93.

17 R, B. Rozario, New Media and the Traditional Media Platforms: Introspection on the Differences
in Technical and Ideological Factors and Audience-integration Patterns between New Media and Tradi-
tional Media, doi.org/10.12724/ajss.26.3, 2013, s. 50.
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samego ekosystemu®!8, Stare media nie sg wypierane — ich funkcje i status s3 raczej zmie-
niane przez wprowadzanie nowych technologii'®. Istnieja tez znaczne problemy jesli
chodzi oddziatanie mediow starych w stosunku do nowych mediow. P. Levinson wskazuje
na przyktadzie ogloszenia informacji o $mierci Tima Russerta, ze w przypadku dziatania
telewizji i dziennikarzy NBC oraz innych stacji jest zgota inny niz dziatania nowych me-
diow. Stacje telewizyjne czekaly na ogloszenie tej wiadomosci po zaakceptowaniu dy-
rektora (stare media zawieraja element dozorcy) o konkretnej godzinie, podczas gdy w in-
ternetowej encyklopedii Wikipedia informacja zostata zaktualizowana od razu bez zadnej

odgornej konsultacji'?.

Z punktu widzenia tematu niniejszej pracy, warto spojrze¢ na te media masowe, ktore

odegraty szczego6lng role w komunikowaniu politycznym.

Ksigzka drukowana jest uznawana za wynalazek rewolucyjny, lecz na samym po-
czatku wykorzystywana byla do reprodukcji tekstow, jako usprawnienie kopiowania
recznego.'?! Konsekwencja uzywania tego medium bylo upowszechnienie i powstanie
ksiazek thumaczonych na narodowe jezyki. Za pierwsza ksigzke drukowang uwaza si¢
Biblie¢ Gutenberga (lata 50. XV wieku). W okresie Sredniowiecza ksigzke traktowano
jako magazyn madrosci, a nie jako $rodek komunikacji??. Biblioteka jako zbior ksigzek

stanowi potwierdzenie idei ksigzki jako zapisu danych!?®

. Ksiagzke jako medium, wedtug
D. McQuiaila charakteryzuje: technologia ruchomej czcionki, zszywane strony, forma ko-
deksu, wiele kopii, towarowy charakter, roznorodna (swiecka) tresc, indywidualne wyko-

rzystani, dgzenie do wolnosci wydruku, indywidualne autorstwo'?,

Media drukowane 1 gazeta. Gazeta wytonita si¢ z ulotek 1 biuletynéw koncem XVI
I XVII wieku. Na poczatku stanowita przekaz w odpowiedniej formie dla sfery publicz-
nej. Wezesng forme gazety cechowata nieregularno$¢ ukazywania, orientacja handlowa,

mnogos$¢ celow (wiadomosci, plotek i rozrywki). W XVII wieku biuletyn stanowit

118 3, Walker, Old Media and New Media: Like It or Not, They're Partners, Reason, September 15,
2004.

119 H, Jenkins, Convergence Culture. Where Old and New Media Collide, NEW YORK UNIVERSITY
PRESS, 2006, s. 14.

120p, | evinson, Nowe nowe...dz. cyt., s. 149-151.

121 D. McQuail, Teoria komunikowania. .., dz. cyt., s. 45.

122 Tamze, s. 45.

123 Tamze, s. 45.

124 Tamze, s. 45.
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kompilacje wykonang przez drukarza (i wydawcy zarazem). Wydawnictwa wystepowaty
w formie oficjalnej, publikowaty informacje rzadowe, czy monarchéw i miaty podobne
cech co biuletyn, a przede wszystkim byly glosem wiadzy. Biuletyn handlowy uksztatto-
wal pojecie gazety oraz mial swoj wptyw na komunikacje¢ i jej odbior — gazeta zaczeta
by¢ kierowana do anonimowych czytelnikow, a nie jak wczesniej wykorzystywana tylko
jako narzedzie propagandowe. Prasa drukarska spowodowata rozwo6j innych form publi-
kacji takich, jak piosenki, komiksy, raporty, mapy, plakaty, ulotki oraz wiele innych. Ga-
zete jako medium charakteryzuje wedtug D. McQuaila: regularne czeste ukazywanie sie,
towarowy charakter, tres¢ zwigzana z aktualnymi wydarzeniami, funkcje w sferze publicz-
nej, miejska, swiecka spotecznosé¢ odbiorcow, wzgledna swoboda.** W pracy Wymysla-
nie wrogow i inne teksty okolicznosciowe Umberto Eco twierdzi, ze nowa rola prasy
(obecnie juz stosowana) polega na tym, ze zamiast notowac istotne informacje (kiedys
wladza decydowata, ktore informacje zastugujq na uwage, wypowiadaty wojny, obnizaty
kurs walut i podpisywaly porozumienia), gazety dokonujg autonomicznego wyboru tych,
ktore powinny uchodzi¢ za znaczqce, oraz tych wymagajqgcych przemilczenia, czasem
wrecz konsultujgc (do czego juz doszlo) z elitami politycznymi, ktore «tajemnice» nalezy
wyjawiaé, a ktérych nie tykac'?®. Ciekawym przypadkiem jest relacja prasy z Koéciotem
katolickim gdzie medialna doktryna Kos$ciota od dawna charakteryzowata si¢ nieufno-
$cig. Bylo to widoczne zwlaszcza w XIX wieku gdzie bylo to spowodowane wieloma
czynnikami, na m.in. Ze prasa (juz w nowoczesnej wersji) byla czesto wykorzystywana

przez wrogdéw Kosciotal?’.

Kolejnym medium byt film, ktérego powstanie datuje si¢ na koniec XIX wieku. Ce-
chowal go szybki rozw0j 1 docieranie do znacznych grup oséb. Medium nie jest Scisle
powigzane z niniejsza pracg, dlatego szczegdtowy opis pominigto. Po filmie, kolejne me-
dia, ktore rozwinely si¢ na duza skalg to radio i telewizja. Obydwie formy powstaty z in-
nych technologii: telegrafu, telefonu, fotografii i nagran dzwigkowych. W 1943 Sad Naj-
wyzszy Stanéw Zjednoczonych przyznat prawa patentowe dla Nikoli Tesli po jego

Smierci — jego patent przesylania fal radiowych byl gotowy 1900 roku. Powszechnie za

125 Tamze, s. 47.

126 U, Eco, Wymyslanie wrogéw, Rebis, 2011, s. 335; M. Palczewski, Umberto Eco o mediach — w
esejach, rozprawach i w powiesci, ,Media, Kultura, Spoteczenstwo”, 2014, nr 9-10, s. 19-29.

127 A, Adamski, B. Przywara, S. Przybylo, The Church 'S Attitude To The Means And Philosophy Of
Communication In The 9th And 16th Centuries: Courage And Trust Versus Escape And Censorship,
»Konstantinove listy/Constantine s Letters”, nr 13(2), 2020, s. 111-123.
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tworce radia rowniez uznaje si¢ Guglielmo Marconiego.*?® Utworzenie w Wielkiej Bry-
tanii 1922 roku rozgto$ni BBC (British Broadcasting Company), zdaniem T. Goban-
Klasa mozna uzna¢ za rozpoczecie ery radia jako masowej jednokierunkowej tgcznosci
bezprzewodowej'?°. Nastepnie rozw6j radiofonii postepowat w bardzo szybkim tempie
I nie wyhamowato go nawet zawieszenie wielu prywatnych radiostacji przez rzad USA
na czas I wojny $wiatowej!30. Telewizja, wedlug McQuaila ma status ,,najbardziej uma-
sowionego z mediow ” mimo tego, ze czas spedzany przed telewizorem jest zroznico-
wany w poszczegdlnych panstwach®®!. Za date powstania telewizji amerykanskiej uznaje
si¢ rok 1928. W Polsce w 1952 odbyla si¢ pierwsza po wojnie transmisja telewizyjna.
Jako cechy radia McQuail uznaje: elastyczna i tania produkcja, wygoda korzystania,
zroznicowanie tresci, wzgledna swoboda, zindywidualizowany uzytek, potencjat wspotu-
czestnictwa, telewizji zas: bardzo duzy zasieg i publicznosé, przekaz audiowizualny, zto-
zona technika i organizacja, publiczny i szeroki zakres regulacji, narodowy i miedzyna-
rodowy charakter, zréznicowane formy przekazu>?. W Polsce telewizja postrzegana jest
jako jeden z aktoréw politycznych podlegajacych ocenie spotecznej w zakresie jej wia-

rygodnosci i zaufanial®

. Giovanni Sartori, ktory uwaza telewizje¢ za jeden z najpotezniej-
szych instrumentow ksztaltowania opinii: Dzisiaj suwerenny narod zazwyczaj «wyraza
sqdy» w zaleznosci od tego, jakg opinie podpowie mu telewizja kierujgc zas opiniami,
telewizja doprawdy rozcigga swq wiadze nad centrum, gdzie zachodzg wszystkie procesy

wspdlczesnej polityki®,

Wedlug Katarzyny Maciejewskiej-Mieszkowskiej telewizja jest nie tylko zasadni-
czym kanatem przeplywu informacji, lecz takze w okreslonych warunkach moze stac sig
niebezpiecznym instrumentem wphwu na nie zawsze swiadomych manipulacji obywa-

teli'®, Zdaniem autorki, zjawiskiem, ktére moze niepokoi¢ wspolczesnie jest

128 Rozprawa sgdowa przebiegata po $mierci wynalazcy, w niektorych publikacjach za tworce radia
uznaje si¢ G. Marconiego, mimo ze przyznat si¢ do wykorzystania wezesniejszych prac N. Tesli w zbudo-
waniu swojej wersji radia.

129 T, Goban-Klas, Zarys historii i rozwoju mediéw. Od malowidet naskalnych do multimediéw. \y-
dawnictwo Naukowe Akademii Pedagogicznej w Krakowie, Krakow 2001, s. 41.

130 A, Adamski, Media w ..., dz. cyt., s. 267.

181 D. McQuail, Teoria komunikowania ..., dz. cyt., s. 54.

182 D, McQuail, Teoria komunikowania ..., dz. cyt., s. 54.

133 K. Maciejewska-Mieszkowska, Telewizja jako aktor polityczny w ocenie spotecznej Polakéw, Me-
dia Biznes Kultura, 2020, nr 2 (9), s.1.

134 G. Sartori, Homo videns. Telewizja i post-mysienie, przel. J. Uszynski, Telewizja Polska, Warszawa
2005, s. 38.

135 K. Maciejewska-Mieszkowska, Telewizja ..., dz. cyt., s. 118.
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dezorientacja odbiorcow potwierdzajacych — 80% respondentéw uwaza, iz przekazy in-
formacyjne powoduja, ze odbiorcy ,nie wiedza, gdzie lezy prawda”, a takie zjawisko
i dezorientacja w tym aspekcie moze powodowaé zniechecenie odbiorcoéw do odbierania

i poglebiania informacji na temat rzeczywistosci politycznej*®®.
Nowe Media

Termin nowe media w naturalny sposob jest zwigzany z terminem Stare media. Stare
Media prezentuja cechy analogowosci, statyczno$ci i sekwencyjno$ci, nowe media sg cy-

137

frowe, dynamiczne i interaktywne*>’. Wyrazenie nowe media jest uzywane od lat 60. XX

wieku, ale ciagle ewoluuje. S. Livingstone, L. Lievrouw!®

wskazuja na ztozonos¢ i1 1acza
informatyczne technologie komunikacyjne wraz z spotecznymi kontekstami oraz trzema
elementami (artefakty i urzqdzenia techniczne; dziatania, praktyki; uktady i organizacje
spoteczne). Wedtug McQuaila nowe media cechuje: wzajemne powigzanie, interaktyw-
no$¢, wszechobecnos¢, delokalizacja, otwartos¢, dostep do indywidualnych uzytkowni-
kow (jako nadawcow i odbiorcow)™°. Terminem nowe media zaczeto postugiwaé sie
okoto lat 90. XX wieku, gléwnie w §rodowisku uczelnianym oraz publicystycznym zwia-
zanym z komputerowym czasopismem Wired4®. W. Pisarek twierdzi, Ze pojecie nowe
media, jak i jego zakres zmienia si¢ w czasie. W latach 80. XX to poj¢cie reprezentowato
srodki komunikowania masowego o cechach zarowno tradycyjnych (posredniosc, jedno-
czesnoS¢ lub krotki przedzial czasowy miedzy nadaniem a odbiorem, masowosé, rozpro-
szenie terytorialne publicznosci, roznorodnos¢ zawartosci, ogolna dostgpnos¢ odbioru)
Jjak i nowych mediow (aktywnosé odbiorcy, interaktywnosé, w tym takze dialogowosé).***
Prasa, radio, telewizja opieraly si¢ na jednokierunkowym przekazie o publicznym

| otwartym charakterze w kierunku biernych odbiorcow — nowe media zmieniaja obieg

informacji ku modelom interakcyjnym?42,

136 K. Maciejewska-Mieszkowska, Telewizja jako ..., dz. cyt., s. 128.

187 A, Adamski, Media w..., dz. cyt., s. 93.

1388 g, Livingstone, L. Lievrouw, The Handbook..., dz. cyt.

139 D. McOuail, Teoria komunikowania..., dz. cyt., s. 57.

140 7, Bauer, Dziennikarstwo wobec nowych mediéw, Universitas, 2009, s. 129-130.

141 W. Pisarek, Wstep do nauki o komunikowaniu, Wydawnictwa akademickie i profesjonalne, 2008,
s. 147-148.

1427, Goban-Klas, Pochwata medioznawstwa czyli renesans McLuhana, Studia Medioznawcze, 2000,
S. 22.
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Interaktywno$¢ moze mieé rézne znaczenial®. Spiro Kiousis stworzyt definicje ope-
racyjng interaktywnosci zawierajacg 4 kryteria: bliskos¢ spoteczng wobec innych, po-

strzegang szybkosé, aktywizacje zmystéw i obecnosé na odlegtosé.*** Wedtug Edward
145

J. Downes, Sally J. McMillan istnieje pie¢ wymiardéw interaktywnos$ci

Kierunek komunikowania — zrywanie z jednokierunkowym przekazem na

rzecz komunikacji dwukierunkowej;

- Elastycznosc¢ czasowa i role podczas wymiany — ptynno$¢ w komunikacji mig-

dzy uczestnikami;
- Poczucie miejsca w otoczeniu komunikacyjnym;

- Poziom kontroli (swoboda komunikacyjna) — uczestnicy maja wigksza kon-

trole w srodowisku komunikacyjnym;

- Postrzeganie celu — orientacja na wymiane informacji. Uczestnicy komuni-

kuja si¢ w sposob responsywny (reaguja).

Nowe media rowniez zmienity obieg informacji. Jan L. Bordewijk oraz Ben van

Kaam stworzyli model utatwiajacy badanie zmian, ktéry zawiera wzory obiegu informa-

cjit®e:

- Alokucja — informacja rozprzestrzenia si¢ od centrum do wielu odbiorcow,
ktoérzy maja niewielkie szanse na nadanie komunikatu zwrotnego (przyktad:

koncert). Rodzaj ten jest reprezentowanych przez typowe stare media;

- Rozmowa (konwersacja) i wymiana — jednostki wchodza w interakcje wza-
jemnie ze sobg pomijajac posrednikow. Strony w konwersacji sg rowne i moze

ich by¢ wigcej niz dwie;

143 g, Kiousis, Interactivity: a concept explication, New Media & Society, 2002.

144 D, McOuail, Teoria komunikowania..., dz. cyt., s. 157.

145 £, J. Downes, S. J. McMillan, Defining Interactivity: A Qualitative Identification of Key Dimen-
sions, New Media and Society, 2000, s. 157-179.

146 J, L. Bordewijk, B. van Kaam, Towards a new classification of teleinformation services, [w:] D.
McQuail (red.), McQuail’s Reader in Mass Communication Theory, London, 1986.
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Konsultacja — jednostka szuka informacji w centralnym zbiorze np. w biblio-

tece;

Rejestracja — odwrotnos¢ konsultacji, czyli centrum wysyla zadanie otrzymu-
jac informacj¢ od uczestnika znajdujacego si¢ na peryferiach (przyktadem

moga by¢ systemy alarmowe).

Media spolecznosciowe jako czesé nowych mediow

P. Levinson ukut w 2007 termin nowe nowe media po tym, jak zdat sobie sprawe, ze

studenci

nie chcg rozmawia¢ o emailu, HTML czy podstawach Internetu (byty to pojecia

zwigzane z nowymi mediami w latach 90. XX wieku) tylko o blogach, Facebooku czy

YouTube!*”. Nowe media sprzyjaja nawigzywaniu wspolnot oraz komunikowaniu sie

grup w tych wspolnotach. Wspoélnoty te mozna okresli¢ jako spoteczno$é wirtualng utwo-

rzong w Internecie przez jednostki z wlasnej inicjatywy lub jako odpowiedzZ na sygna

1148

Spotecznos¢ to celowo ustawiona zbiorowos¢ przez osoby o podobnych zainteresowa-

niach149

réwniez o nieformalnym charakterze. Spotecznosci wirtualne moga aplikowac

cechy spotecznosci rzeczywistej (na przyktad interakcja pomiedzy osobami, wspdlne

cele, poczucie przynaleznoéci do grupy)'*. Ewolucje social mediow, w ktorych groma-

dzily sie spotecznos$ci przedstawia ponizsza tabela:

Tabela 2. Ewolucja social mediéw

Lata | Opis
1970 | System PLATO (opracowany na Uniwersytecie Illinois, a nastepnie sprzeda-
- wany przez Control Data Corporation) oferuje wczesne formy medidw spo-
1980 | tecznosciowych, aplikacje, forum i wiadomosci — PLATO, TERM-talk przesy-
tanie wiadomosci, Talkomatic czat online, News Report internetowa gazeta i
blog oraz listy dostgpu umozliwiajace wlascicielowi pliku ograniczenie do-
stepu do okreslonej grupy uzytkownikow.
T. Truscott i J. Ellis tworza pojecie Usenetu (ogdlnoswiatowy system grup dys-
kusyjnych) w 1979 roku, na bazie pomystu, ktéry rodzi si¢ w 1980 roku.
1980 | Systemy operacyjne z graficznym interfejsem uzytkownika (Windows, Mac
- OS) zaczynaja pojawiac sie 1 zyskuja popularnosc.
147 P, Levinson, Nowe nowe..., dz. cyt., s.7.
148 H, Rheingold, The Virtual Community, London, Seeker and Warburg, 1994.
149 T, Lindlof, J. Schatzer, Media ethnography in virtual space: strategies, limits and possibilities,

Journal of Broadcasting and Electronic Media, 1998, nr 42 (2), s. 170-189.

150 D
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1930 Bulletin Board Systems (BBS) — komputer zaopatrzony w odpowiednie opro-

gramowanie, oczekujacy na polaczenie z nim poprzez tacze modemowe linii
sieci telefonicznej; znajac numer telefonu do danego BBS-a, mozna podiaczy¢
si¢ do niego 1 uzywac zasobow (na przyktad poczty elektronicznej, grup ogto-
szeniowo-dyskusyjnych).

Internet Relay Chat (IRC) — jedna ze starszych ustug sieciowych, ktéra umoz-

liwia rozmowe na tematycznych kanatach komunikacyjnych oraz prywatnie z
inng osoba.

WELL (Whole Earth 'Lectronic Link) — zatozona w 1985 roku; jedna z najstar-
szych dzialajacych spotecznos$ci internetowych.

2000 | Rozwijane sg rozne platformy mediow spotecznosciowych, takie jak Myspace
- i Facebook. Blogowanie zaczyna zdobywac¢ popularno$¢. Platformy wiadomo-
2010 | $ci w czasie rzeczywistym, takie jak Windows Live Messenger, rowniez staja
si¢ coraz bardziej popularne. Rok 2001 przynosi uruchomienie Wikipedii. W
Polsce jednymi z najpopularniejszych komunikatorow staje si¢ Gadu-Gadu i
Tlen™!, a najpopularniejszg platforma spotecznos$ciowa kolejno Grono.net,
Fotka.pl, Nasza Klasa (p6zniej Nk.pl) majaca w swoim szczycie popularnosci

14 mln uzytkownikow'®2,

2010 | Nastepuje rozkwit platform medidw spotecznosciowych takich jak Facebook,
LinkedIn, Myspace, Snapchat, Instagram i Twitter. Serwis Facebook posiada
w II potowie 2021 roku 2,8 miliarda uzytkownikow, serwis Twitter 330 min
teraz | uzytkownikow.®® Rowniez TikTok prezentujacy krotkie tresci video ma ponad

1 miliard aktywnych uzytkownikow?4,

Dzigki postepowi w technologii i rozwoju rynku smartfonow prawie wszystkie
serwisy spoteczno$ciowe maja wilasne aplikacje mobilne.

Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z businessinsider.com.pl*®®, antyweb.pl**® oraz Wikipe-
dia®’.

Z uwagi na temat niniejszej pracy, warto przyjrzec si¢ specyfice medium jakim jest
Twitter. Twitter jedna z najwigkszych platform spotecznosciowych, ktorych uzytkowanie

koncentruje sie na mikro-blogowaniu i komentowaniu czesto biezacych wydarzen'®®,

151 Pierwsze polskie komunikatory- przezyjmy to jeszcze raz, https://antyweb.pl/pierwsze-polskie-ko-
munikatory-przezyjmy-to-jeszcze-raz, 12.08.2021.

152 Nasza klasa znika z sieci, https://businessinsider.com.pl/technologie/nasza-klasa-znika-z-sieci-w-
szczycie-miala-14-min-uzytkownikow/hswvc80, 12.08.2021.

153 Jzytkownicy Social Media w Polsce i na Swiecie, https://www.whysosocial.pl/uzytkownicy-so-
cial-media-w-polsce-i-na-swiecie , 12.08.2021.

154 TikTok User Statistics 2022, backlinko.com, 20.11.2022.

1% Nasza klasa. .., dz. cyt., 12.08.2021.

1% Pierwsze polskie..., dz. cyt., 12.08.2021.

157 Timeline of social media, https://en.wikipedia.org/wiki/Timeline_of social_media, 12.08.2021.

18 Uzytkownicy Social..., dz. cyt., 12.08.2021.
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Rysunek 2. Liczba aktywnych uzytkownikow Twittera miesi¢cznie na calym Swie-
cie od 1 kwartalu 2010 do 1 kwartalu 2019 — w milionach.
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Zrédlo: www.statista.com, 11.05.2021.

Aktualnie Twitter liczy okoto 320 mln uzytkownikéw. Wartosci pokazuja (Rysunek
2.), ze liczba uzytkownikéw Twittera rosta do konca 2015, w kolejnych latach dynamika

wzrostu jest nieco nizsza niz wezesnie;.

Role Twittera w codziennym zyciu pokazuje badanie zrodet, z ktérych ludzie czerpia
codzienne informacje. Najwigcej uzytkownikow Internetu wykorzystuje platforme Face-
book (35%), zdecydowanie mniej — YouTube (21%) i WhatsApp (16%). 12% uzytkow-
nikow uzywa do tego celu Twittera.!®® Chociaz na przestrzeni lat obserwuje sie przyrost
uzytkownikdéw Twittera, to znacznie wigksza dynamika odznacza si¢ Instagram (Rysunek

3. pokazuje dynamike wzrostu Twittera i Instagrama).

159 Twitter Statistics, https://blog.hootsuite.com/twitter-statistics/ , 12.08.2021.
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Rysunek 3. Liczba uzytkownikow Twittera na calym $wiecie.
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Source: eMarketer, October 2020

T11270 eMarketer | Insiderintelligence.com

Zrédlo: Twitter Statistics, https://blog.hootsuite.com/twitter-statistics, 13.08.2021.

Rysunek 4. Najczestsze zrodla dostepu do informacji, Badanie Reuters Institute
for the Study of Journalism at the University od Oxford, Digital News Report 2020

Internet Users Worldwide* Who Use Twitter vs.
Instagram to Access News, 2014-2020
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Source: Reuters Institute for the Study of Journalism at the University of
Oxford, "Digital News Report 2020" conducted by YouGov, June 15, 2020

256384 www. eMarketer.com

Zrédto: Twitter Statistics, https://blog.hootsuite.com/twitter-statistics, 12.08.2021.
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C. Ducombe w swoim badaniu z 2019 roku wskazala, jak wazne jest komunikowanie
za poérednictwem tej platformy rowniez w polityce'®. Autorka wskazata jak czesto te-
maty polityczne byly poruszane w tweetach i jakg warto$¢ procentowg stanowity. W Pol-
sce wystepowat najwigkszy odsetek tweetow politycznych wraz z wzmiankami politycz-

nymi, na drugim miejscu znalazta si¢ Hiszpania, a na trzecim Kanada (Rysunek 5.).

Podsumowujac, Twitter zawiera interesujaca baz¢ komunikatéw politycznych szczegdlne
z obszaru Polski. Jest platforma, ktora notuje staly wzrost liczby uzytkownikow i stanowi

rowniez idealng baze¢ dla analiz danych tekstowych.

160 C, Ducombe, The Politics ..., dz. cyt.
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Rysunek 5. Udzial tweetow ze wzgledu na rodzaj w réznych panstwach
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Zrédto: C. Ducombe, The Politics of Twitter: Emotions and the Power of Social Media, Oxford Academic,

2019.

1.2. Mediatyzacja

Mediatyzacja (rzeczywistosci spotecznej) (ang. mediatisation, niem. Mediatisierung)

— proces posrednictwa MEDI6W w poznawaniu Swiata, wplywanie przez media na po-

strzeganie przez cztowieka rzeczywistosci niedostepnej bezposredniemu doswiadczeniu

wraz z

konsekwencjami takiego posrednictwa: ksztaltowaniem obrazu calej
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rzeczywistosci spolecznej, a nawet kompleksowych doswiadczer spotecznych pod wply-

wem konstrukcji medialnych. %

Wedtug S. Hjarvarda pojecie to bylto uzywane w roznych kontekstach do opisu
wpltywu mediow na rézne zjawiska, ale nie wlozono odpowiednio duzo pracy, aby zdefi-
niowa¢ termin i zajaé si¢ rozwijaniem teoretycznego konceptu'®?, Przedstawia on kilka

kluczowych punktéw klarowania zjawiska i pojecia mediatyzacji.

Na poczatkowym etapie mediatyzacja byta powigzana z wplywem na polityczng ko-
munikacje oraz aspekty z nig zwigzane'®®. O wplywie na polityke pisat K. Asp, ktory
moéwit o mediatyzacji zycia politycznego jako procesie, w ramach ktorego ,,system poli-
tyczny” w znacznym stopniu jest pod wptywem dostosowana do wymagan srodkéw ma-
sowego przekazu'®*. Mediatyzacja jako zbior narzedzi wykorzystywanych w polityce za-

czela oderywaé kluczowa role stajac sie kluczowym aspektem politykil®,
€ gry 4 10l¢ stajac s1¢ Y P polity

David L. Altheide i Robert P. Snow w 1979 wskazywali, ze logika jest kluczowa
warto$cig 1 ona tworzy zasob, ktory jest generowany i krazy w spoleczenstwie, stworzyli

186, W swoich badaniach wspominaja o innych aspektach

rowniez pojecie logiki mediow
logiki medidow, poruszajac aspekty technologiczne i organizacyjne. Zwracaja uwage na
instytucje spoteczne, takie jak sport czy religia, ale ich gtéwny nacisk, zarowno w sposob

ilosciowy i jakosciowy, ktadziony jest na duza role mediow w komunikacji politycznej.t®’

G. Hernes wprowadzit okreslenie ,,spoleczenstwo pokrgcone w mediach” (ang. me-
dia-twisted society). Twierdzit, ze media miaty fundamentalny wptyw na wszystkie in-
stytucje spoleczne i ich wzajemne relacje’®®. Co prawda nie uzyt terminu mediatyzacja
w swojej koncepcji spoleczenstwa pokreconego w mediach, ale holistyczne spojrzat na

spoteczenstwo i pod wieloma wzgledami zgodzit sie z koncepcja mediatyzacji.'®®

181 W. Pisarek, Stownik ...,dz. cyt., s. 118.

1623, Hjarvard, The mediatization of culture ..., dz. cyt., s 8.

163 3, Hjarvard, The mediatization of culture..., dz. cyt.

164 K. Asp, Miiktiga massmedier ...,dz. cyt.

165 M. Ampuja, J. Koivisto, E. Viliverronen, Strong and weak forms of mediatization theory: A critical
review, 2014, s. 112.

186 5, Hjarvard, The mediatization of culture ..., dz. cyt., s. 9.

167 S, Hjarvard, The mediatization of Society... dz. cyt., s. 105-134.

188 G, Hernes, Det mediavridde ...,dz. cyt.

169'3, Hjarvard, The Mediatization of Society ...,dz. cyt., s. 105-134.
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Mediatyzacja widoczna jest rowniez w $wiecie celebrytow, powodujac, ze rola lide-
row, ekspertdw z roznych dyscyplin i dziedzin zostaje przejeta przez stawne osoby. Obec-
nie obserwujemy proces celebrytyzacji zwyktych ludzi — zjawiska ktorego obecny ksztatt
warunkowany jest przez trzy uzupetniajace si¢ czynniki: mediatyzacje, personalizacje i

utowarowienie (,,wszystko jest towarem”) 170,

G. Mazzoleni i W. Schulz (1999) odniesli koncepcj¢ mediatyzacji do wplywu mediow
na polityke!’!. Pokazali rosnacy wplyw $rodkéw masowego przekazu na uprawianie po-
lityki na przyktadach wykorzystywania telewizji w brazylijskiej kampanii wyborczej
w 1989 r., postaci Silvio Berlusconiego w kontekscie wykorzystania mediow w drodze
do wladzy we Wiloszech i1 przypadku Tony'ego Blaira w Anglii. Scharakteryzowali me-
diatyzacje jako problematyczne wspdlistnienie lub konsekwencje rozwoju nowoczesnych
Srodkéw masowego przekazu'?, ale podkreslili tez, ze instytucje takie jak parlament staty
si¢ coraz bardziej zalezne od mediéw oraz musiaty dostosowa¢ si¢ do nich.!”® Mediaty-
zacja polityki rzadzi si¢ podobnymi charakterystykami jak proces celebrytyzacji. Moze
prowadzi¢ do sytuacji, w ktorej polityk zostaje celebryta. Méwiac o mediatyzacji polityki,
nalezy zwr6ci¢ uwage na zmiany zachodzace w zachowaniu i wypowiedziach przez po-

litykéw pod wplywem mediow!’,

Koncepcja mediatyzacji zostata wykorzystana takze do badan nad rosnacg rola mar-

ketingu i kulturg konsumpcyjng’™

. André Jansson za poczatkowy punkt przyjat ogdlna
mediatyzacj¢ wspotczesnej kultury, okreslajac jg jako ,, proces”, dzieki ktoremu posred-
nie produkty kultury zyskaly na znaczeniu jako kulturowe referencje, aby przyczynic sie
do rozwoju i utrzymania wspélnot kulturowych'’®. Aktualnie media zajmujg kluczowa

pozycje jako dostawcy produktéw i wierzen kulturowych.

170 0. Driessens, The celebritization of society and culture: Understanding the structural dynamics of
celebrity culture, ,,International Journal of Cultural Studies”, 2013, nr 6 (16), s. 641.

111 G. Mazzoleni, W. Schulz, Mediatization of ..., dz. cyt. s. 247-261.

172 G. Mazzoleni, W. Schulz, Mediatization of ...,dz. cyt., s. 247-261.

173 3, Hjarvard, The Mediatization of Society..., dz. cyt., s. 105-134.

174 A, Adamski, Media as the Intersphere of Human Life: Another View on the Mediatization of Com-
munication Theory, (red.) D. Petranova, S. Maga, , MEGATRENDS AND MEDIA Media Farm — Totems
and Taboo”, 2015, s. 26.

175 A Jansson, The Mediatization of Consumption: Towards an Analytical Framework of Image Cul-
ture, ,,Journal of Consumer Culture”,2002, nr 2(1), s. 5-31.

116 S, Hjarvard, The Mediatization of Society..., dz. cyt., s. 105-134.
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Pojecie mediatyzacji byto uzywane w obszarze wptywu mediow na obszar badan. Esa
Viliverronen nie traktuje mediatyzacji za ,,$cista” w pojeciu analitycznym, a raczej jako
termin niejednoznaczny, odnoszacy si¢ do narastajacej kultury spotecznej srodkéw ma-
sowego przekazu i innych form komunikacji”*’’. Co za tym idzie media odgrywaja wazna
role rowniez w generowaniu i obiegu wiedzy oraz interpretacji nauki i badan. P. Weingart
postrzega to jako decydujacy element w relacji miedzy mediami i nauka.'’® Mowi o pod-
stawie dla mediatyzacji nauki. Wraz ze wzrostem znaczenia mediéw w ksztaltowaniu

opinii publicznej — nauka bedzie coraz bardziej zorientowana na media.'”®

Wplyw mediatyzacji na religi¢ mozna odebra¢ jako stworzenie nowych warunkow
spotecznych, w ktorych sposob definiowania i praktykowania religii ulega przeksztatce-
niu*®. Wielko$¢ i intensywnos$¢ mediatyzacji religii bedzie rozna sic w zaleznosci od
potozenia geograficznego, obszaru, kraju oraz rozwdj infrastruktury medialnej*®!. Media
staty sie waznym, wiodacym Zrédtem informacji o wydarzeniach religijnych, wiadomo-
$ciach!®. Podczas wydarzen rytualnych czesto mozna zauwazy¢ interakcje miedzy me-
diami a ko$ciotem. Niezaleznie od tego, czy jest to katastrofa, czy uroczysto$¢ narodowa,
transmisja ceremonii religijnej odgrywa z jednej strony niewielka, ale z drugiej wazng

183

role**°. Wiekszo$¢ relacji medialnych o tego typu wydarzeniach jest prowadzona przez

same media przy uzyciu ich tradycyjnych formatéw i1 gatunkéw takich jak wywiady,
filmy, wiadomosci i komentarze na zywo'84,
John B. Thompson postrzegat rozw6j medidw jako integralng cz¢s¢ rozwoju wspot-

185

czesnego spoteczenstwa . Mowit o ,,zaposredniczeniu kultury wspotczesnej” (ang. me-

diazation of modern culture). Wynalezienie prasy drukarskiej w potowie XV przyniosto

177 E. Viliverronen, From Mediation to Mediatization: The New Politics of Communicating Science
and Biotechnology,[w:] U. Kivikuru, T. Savolainen (red.) The Politics of Public Issues. Helsinki, Depart-
ment of Communication, University of Helsinki, 2001, s. 159.

178 p, Weingart, Science and the Media, ,,Research Policy”, 1998, nr 27(8), s. 869-879.

119 S, Hjarvard, The Mediatization of Society..., dz. cyt., s. 105-134.

180 5. Hjarvard, The Mediatization of Culture and ...dz. cyt, s. 10.

181 3, Hjarvard, The Mediatization of Society. A Theory of the Media as Agents of Social and Cultural
Change, Nordicom Review 29, 2008,nr 2, nr 29(2), s. 9-11.

182 K. Niemel, Religion in the Nordic media: introduction. In Nordic Journal of Religion and Society,
2013, nr 26(1), s. 1.

183 8, Hjarvard, The mediatisation of religion: Theorising religion, media and social change, ,,Northern
Lights”,2008, nr 6(1), s. 12.

184 5. Hjarvard, The mediatisation of religion..., dz. cyt., s. 12.

185 J, B. Thompson, The Media and Modernity: A Social Theory of the Media, Polity Press, Cambridge
1995; J. B. Thompson, Ideology and Modern Culture, Polity Press, Cambridge 1990.
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narodziny nowej technologii, ktora umozliwita obieg informacji w spoteczenstwie. To
wydarzenie zinstytucjonalizowato srodki masowego przekazu takie, jak ksigzki, czasopi-
sma 1 gazety, ktore zaczely petni¢ kluczowa w spoteczenstwie 1 umozliwily interakcje
i komunikacje pomijajgc odlegtos¢. Dodatkowo umozliwito przechowywanie i groma-
dzenie informacji. Co zatem idzie, $§rodki masowego przekazu pomogly przeksztatci¢
spoteczenstwo agrarne i feudalne, a mediatyzacja spoleczenstwa — tworzy¢ nowoczesne
instytucje, takie jak panstwo, sfera publiczna i nauka. PdZniejszy rozwoéj kolejnych me-
diow, takich jak radio, telewizja i Internet, spowodowat dalsze konsekwencje. Komuni-
kacja, ktora w przesztos$ci zwigzana byta ze spotkaniem osob twarzg w twarz (fizyczne
spotkanie) zostata zastgpiona komunikacjg posrednia, gdzie relacja mi¢dzy nadawcy
a odbiorcg ulega zmianie w kluczowych aspektach. W przypadku komunikacji masowej
nadawca stara si¢ sprawowac kontrole nad trescig przekazu, majac maly wptyw na to, jak
odbiorca z tego przekazu skorzysta. W przypadku uzycia mediow nadawca i odbiorca
wplywaja na sposob i tres¢ komunikacji. Thompson zauwazyt rowniez zwigzek migdzy
mediatyzacja a jej konsekwencjami kulturowymi oraz pojawieniem si¢ duzych global-

nych organizacji medialnych.&

W. Schulz*® oraz F. Krotz réwniez uzyli pojecia mediatyzacji do okreslenia roli me-

diow w szeroko rozumianych zmianach spotecznych 188,

W. Schulz zidentyfikowat cztery rodzaje procesow, dzigki ktérym media zmieniaja
ludzka komunikacje i interakcje. Pierwszy proces to rozszerzanie ludzkich zdolnosci ko-
munikacyjnych zar6wno w czasie, jak 1 w przestrzeni. Drugi to zastepowanie dziatah ko-
munikacyjnych, ktore wczesniej odbywaly si¢ fizycznie (na przyktad bankowos¢ inter-
netowa). Trzecim procesem jest inicjowanie i faczenie dziatan — komunikacja fizyczna
faczy si¢ z komunikacjg posrednia, a media przenikajg do zycia codziennego. W czwar-
tym procesie podmioty z wielu r6znych obszaréw musza zmieni¢ swoje zachowanie, aby

dostosowa¢ si¢ do mediow.*°

F. Krotz twierdzil, ze mediatyzacja jako metaproces jest na rowni z indywidualizacja

1 globalizacjg. Opisywal mediatyzacj¢ jako ciagly proces, w ktorym media zmieniaja

186 5. Hjarvard, The Mediatization of Society..., dz. cyt., s. 105-134.
187 W. Schulz, Reconstructing Mediatization ...dz. cyt., s. 87-101.
188 F. Krotz, Mediatisierung: Fallstudien zum ..., dz. cyt.

189 W. Schulz, Reconstructing Mediatization..., dz. cyt, s. 87-101.
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relacje i zachowania miedzyludzkie, a tym samym zmieniajg spoteczefistwo i kulture.%
Teoria ta pokazuje perspektywe instytucjonalng medidéw i ich interakcji z kulturg oraz
spoteczenstwem. Stosuje zestaw poje¢ socjologicznych i okresla elementy sktadajace si¢
na ,,logike medialng” (ang. media logic), aby lepiej przeanalizowa¢ wzajemne oddziaty-
wanie medidow i innych sfer spotecznych (czyli instytucji). Pojecie mediatyzacji odnosi
si¢ do sytuacji historycznych, w ktorych media uzyskaty autonomig jako instytucja spo-

teczna i sa wplecione w funkcjonowanie innych instytuc;ji.*®*

Mediatyzacja wedlug S. Hjarvarda to co$ wiecej niz tylko etykieta zespotu zjawisk
swiadczacych o zwigkszonym wpltywie mediow 1 powinna odnosi¢ si¢ takze do innych
teorii socjologicznych.®? Postrzega on mediatyzacje spoteczenstwa jako proces, w kto-
rym spoteczenstwo coraz bardziej jest podporzadkowane mediom. Proces ten charakte-
ryzuje dwoisto$¢: media zintegrowane sa z dziatalno$cig innych instytucji spotecznych,
jednoczes$nie uzyskujac status instytucji spolecznych. Powoduje to interakcje spoteczne
w ramach poszczegdlnych instytucji, mi¢dzy nimi oraz w calym spoteczenstwie, odby-

wajace si¢ za posrednictwem mediow.

Termin logika mediow odnosi si¢ do instytucjonalnego i technologicznego sposobu dzia-
fania mediow. Stopien podporzadkowania si¢ mediom jest zalezny od instytucji i sekto-
réw spoleczenstwa. Mediatyzacja nie jest taka sama w kazdym zakatku $wiata. Jej rozwoj
przyspieszyl szczegdlnie w koncowce XX wieku, zwlaszcza w wysoko uprzemystowio-
nych spoteczenstwach, tj. w Europie, USA, Japonii. W miare postepu globalizacji coraz
wiecej regionow i kultur bedzie podlega¢ mediatyzacji w réznym stopniu.'®® Mediatyza-
cja odnosi si¢ do wielu dziedzin, ale odnosi si¢ rowniez do codziennego zycia. Zmedia-
tyzowane mogg zosta¢ takze codzienne czynnos$ci uzytkownikoéw medidow — mozemy
mie¢ takie odczucie, ze podczas obecnosci w Sieci przyjaciele naszych przyjaciot moga
sta¢ naszymi przyjaciotmi obserwujac ich wspolne dyskusje i rozmowy na forum publicz-

nym lub w mediach spotecznosciowych!®,

1903, Hjarvard, The Mediatization of Society..., dz. cyt., s. 105-134.
191 Tamze s.110.

192 Tamze s.113.

193 Tamze s.113.

194 A, Adamski, Media as..., dz. cyt., s. 30.
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1.3. Modele komunikacji

Podejscie systemowe rozwingto si¢ w nauce o komunikowaniu w latach 50-60. XX

wieku 1 w tym okresie zdefiniowanych zostato kilka modeli komunikacyjnych.

1.3.1. Model aktu perswazyjnego Harolda Lasswella (1948).

H. Lasswell uznawany jest za jednego z ojcoOw nauki o komunikowaniu. W swoim
linearnym modelu komunikowania zwanym modelem aktu perswazyjnego zawartego
w pracy The communication of ldeas odwotuje si¢ do teorii sukcesu propagandowego na
podstawie analizy kampanii w USA. Stworzony po II wojnie Swiatowej, reprezentuje
uproszczong koncepcje komunikacji, z jednym nadawca, jedng wiadomoscia i1 jednym

lub wicksza liczba odbiorcow, ale bez interakcji.'*

Koncepcja tego modelu zaktada biernos$¢ odbiorcy — jest izolowany od innych wpty-
wow. Model zaklada jednokierunkowos$¢ — zaktadajac osiagniecie okreslonego skutku.
Model ten jest uznawany jako wzorzec i doczekat sie licznych rozszerzen.'®® Ta prosta
formuta zostata wykorzystana na kilka sposobow, gtdéwnie do organizowania i rozpoczy-

nania dyskusji o komunikacji®’.

Lasswell zdefiniowat funkcje mediow masowych w postaci trzech punktow: (I)
utrwalenie otoczenia spotecznego w ktorym wyrazany jest system wartosci, (Il) podtrzy-
manie relacji czlonkow spoleczenstwa i wytwarzanie reakcji na otoczenie, (I11) przekazy-

wanie dziedzictwa spotecznego.*®

195 7. S. Sapienza, N. lyer, A. S. Veenstra, Reading Lasswell's Model of Communication, ,,Mass Com-
munication and Society”, 2015, nr 18(5), s. 608.

1% B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne... dz. cyt., s 31-33.

197 3. W. Riley, M.W. Riley, Mass Communication and the Social System, [w:] R. K. Merton, L. Broom,
S. Cotrell (red.), Sociology Today, Basic Books, New York 1959.

198 Lasswell’s Model, https://www.communicationtheory.org/lasswells-model, 18.05.2022.
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Rysunek 6. Model aktu perswazyjnego Harolda Lasswella (1953).

Kanal Efekt

Nadawca |:> Komunikat E> ) iiza Odbiorca (Z jakim
. P posrednicwem Komu méwi?

{Kto mowi?) {Comowi?) iakiezo kanalu { vi?) efektem

o mowi?)

mowi?)

Zrédto: Opracowanie wlasne na podstawie: H. D. Lasswell, The structure and function of communi-

cation in society, [w:] L. Brynson (red.), The Communication of Ideas, Harper & Brothers, New York 1948.

1.3.2. Model systemowy Newcomba (1953).

Model systemowy Theodore Newcomba to pierwszy model, ktory wprowadzit nowa
kategori¢ uczestnika komunikowania. A i B dziataja indywidualnie — sa nadawcg 1 0od-
biorca komunikatu. X jest czg$cia otoczenia spolecznego. Gtéwnym celem tej teorii jest
wprowadzenie roli komunikacji w relacji spotecznej (spoteczenstwa) oraz utrzymanie
rownowagi spolecznej w systemie spotecznym. Razem tworza system, wchodzac w inte-
rakcje i zaleznosci. Jeden element systemu ma wptyw na inny element systemu'®®. Pod-
stawowym zatozeniem modelu jest dazenie do spojnosci postaw i zwigzku inicjujacego

komunikacje, gdy warunki na to pozwalajg?®.

199 Newcomb’s model, https://www.communicationtheory.org/the-newcomb%E2%80%99s-model/,
20.05.2022.

20 D, McQuail, S. Windahl, Communication Models for the Study of Mass Communications,
Routledge, 1993, s. 28.
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Rysunek 7. Model systemowy Newcomba (1953).

X A—nadawca
B — odhiorca
X — otoczenie spoteczne
ABX — system

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: Newcomb’s model, https://www.communicationthe-

ory.org/the-newcomb%E2%80%99s-model/, 20.05.2022.

1.3.3. Model wspolnoty do§wiadczen Schramma (1954)

Komunikowanie wedtlug tego modelu oznacza dzielenie si¢ jednostki do§wiadcze-
niami oraz uczestnictwo we wspolnotach z innymi. Zrédto moze stanowi¢ osoba lub or-
ganizacja. Przekaz moze przyjmowac rdzne formy pisane (lub forme obrazu). Adresat to
jednostka, publiczno$¢ masowego przekazu. W caltym procesie najwazniejszym punktem
jest odpowiednia synchronizacja zrodta, a wspdlnota kodow, wiedzy 1 postaw definiuje

skuteczno$é komunikowania.2%!

Rysunek 8. Model wspolnoty doswiadczen Schramma (1954).

Obszar doswiadczenia Ohszar doswiadczenia

Zrodio Adresat

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: W. Schramm, How Communication Works, [w:] W.
Schramm (red.), The Process and Effects of Mass Communication, University of Illinois Press, Urbana

1954,

201 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 95-97.
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1.3.4. Modele komunikowania Schramma (1954)

Schramm dostosowat model wspo6lnoty do poziomu interpersonalnego i masowego.

W modelu interpersonalnym kazdy z ludzi jest zaréwno Zrédlem i adresatem komu-
nikatu. Cztowiek koduje -> wysyta -> odbiera -> dekoduje -> interpretuje -> koduje itd.
Pojawienie si¢ tego podejscia oznaczato wyrazne zerwanie z tzw. tradycyjnym liniowym,

jednokierunkowym kierunkiem komunikacji.2%?

W modelu komunikowania masowego komunikator masowy dekoduje komunikat,
interpretuje 1 koduje. Informacje sg bezuzyteczne, dopdki nie zostang starannie uj¢te
w stowa i przekazane innym. Kodowanie odgrywa bardzo wazng role, poniewaz inicjuje
proces komunikacji poprzez zamian¢ mysli w tres¢. Kiedy informacja dociera do od-
biorcy, jego gldownym obowigzkiem jest zrozumienie, co méwca zamierza przekazac. Do-
poki druga strona nie bedzie w stanie zrozumie¢ lub rozszyfrowaé informacji, ktora chce

przekaza¢ nadawca, wiadomo$é staje sie bezuzyteczna.?%®

202 D, McQuail, S. Windahl, Communication Models ..., dz. cyt., s. 20.
203 Schramm Model, https://www.managementstudyguide.com/schramm-model-of-communica-
tion.htm, 21.05.2022.
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Rysunek 9. Model komunikowania interpersonalnego Schramma.

Kodujgey Dekodujacy

Interpretujacy ) ( Interpretujgcy )

Dekodujacy

Kodujgcy

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: W. Schramm, How Communication Works, [w:] W.
Schramm (red.), The Process and Effects of Mass Communication, University of Illinois Press, Urbana
1954.

Rysunek 10. Model komunikowania masowego Schramma.

publicznosé srodkdw
masowego przekazu

Kaidy cdbiorca

_ - dekoduje
wigle - interpretuje
identycznych - koduje

komunikatdw

Kazda grupa
reinterpretuje
otrzymywane
komunikaty

sprzeienie zwrotne

doptyw informacji ze Zrodet

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: W. Scharamm, How Communication Works, [w:] W.
Scharamm (red.), The Process and Effects of Mass Communication, University of Illonois Press, Urbana
1954.

46



1.3.5. Model selekcji Bruce Westleya i Malcolma McLeana (1957)

B. Westley oraz M. McLean na podstawie modelu Newcomba stworzyli dwa modele

procesu komunikowania, w dwoch podejsciach: interpersonalnym i masowym.

W podejsciu procesu komunikowania interpersonalnego obiekty w otoczeniu ozna-
czono (x1, x2...xn) zas ich odpowiedniki (x*, x**, X" itd.). Obiekty (tematy, przedmioty

itd.) podlegaja procesowi selekcji przez nadawce (A) i sa przekazywane w formie (x") do
odbiorcy (B).2%

Model masowy Westleya McLeana powigzany jest z modelem Newcomba, ktory
opiera si¢ na fakcie, ze komunikacja jest generowana przez brak rownowagi systemu spo-
tecznego: model Westley Macleana ma czwarty element oprécz modelu Newcomba —
C petni rolg kanatu, ale dziatajac jednocze$nie jako komunikujacy agent opinii publicz-

HEj.ZOS

Rysunek 11. Model komunikowania interpersonalnego Westleya i McLeana.

X1

#BA

A, B uczestnicy procesu komunikowania
¥ otoczenie uczestnikow (obiekty, problemy)

Xn

Zrédio: Opracowanie wiasne na podstawie: B.H. Westley, M. MacLean, A Conceptual Model for Mass

Communication Research, ”Journalism Communication”, 1957, nr 34, s. 31-38.

204 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 98-99.

205 M. Bucur, A. Ban, Study on the Westley Maclean model and the co-orientation model and their
exemplification in an industrial enterprise, ,, Acta Marisiensis Seria Technologica”, 2019, nr 16(2), s. 26-
27.
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W podejsciu procesu komunikowania masowego nastepuja réznice w stosunku do
komunikowania interpersonalnego: (I) sprzezenie zwrotne w komunikowaniu masowych
prawie nie wystepuje, (II) liczba nadawcow w komunikowaniu masowym jest znaczaco
wicksza?%. Posrednik (C) pehi role masowego komunikatora — decyduje on o tresci ko-
munikatu. Pelni on rol¢ gate-keepera (kontroler przeptywu informacji). A stanowi zrodto

informacji, a B to cztonek spoteczenstwa®"’ .

Rysunek 12. Model komunikowania masowego Westleya i McLeana.

FBA

X1

..I W
X2 ¥¥

X3

W/

4

A, B uczestnicy procesu komunikowania
x otoczenie uczestnikow (obiekty, problemy)

Xn
Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: B.H. Westley, M. MacLean, A Conceptual Model for Mass

Communication Research, ”Journalism Communication”, nr 34, s. 31-38.

1.3.6. Model socjologiczny Rileyéw (1959)

Model ten opiera si¢ na tradycyjnych elementach: Nadawca (N), Przekaz (P), Od-
biorca (O), uwydatniajac aspekt spoteczny 1 pokazujac, jak wazng role petni komuniko-
wanie masowe jako proces spoteczny. Grupy pierwotne to na przyktad rodzina, zesp6t

w pracy. Kazda jednostka pozostaje w obrebie wptywu grupy?®.

206 D, McQuail, S. Windahl, Communication Models..., dz. cyt., s. 38.

207 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 98-99.

208 Riley & Riley Model of Communication, https://www.communicationtheory.org/riley-riley-model-
of-communication, 20.05.2022.
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Rysunek 13. Model socjologiczny Rileyow (1959).
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Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: J. W. Riley, M.W. Riley, Mass Communication and the

Social System, [w:] R.K. Merton, L. Broom, S.Cotrell (red.), Sociology Today, Basic Books, New York
1959.

1.3.7. Model systemowy DeFleura (1966)

Jest to model, ktory stara si¢ uwzgledni¢ zwigzki pomiedzy systemami politycznymi,
medialnymi i ekonomicznymi. Ujmuje dodatkowo instytucje, ktore kontroluja i reguluja
media. W modelu tym sfera polityki ma swoja reprezentacje przez agencje kontroli, po-
wotywane przez ciato ustawodawcze (rzad, parlament, Senat). Sfera gospodarki ma re-
prezentacj¢ przez instytucje finansujgce, w tym instytucje finansujgce media. Podsystem
produkcji obejmuje tworzenie przekazu medialnego i ogtaszanie publicznosci. Publicz-

nos¢ wystepuje jako odbiorca srodkéw komunikowania — obywatele, wyborcy oraz kon-
sumenci.?%®

Innym waznym modelem DeFleura jest model w ktorym jednym z waznych aspektow
w poprawie modelu Shannona i Weavera przez modelu komunikacji DeFleura (1970) jest
dwukierunkowy proces komunikacji, ktéry jest rekomendowany przez autora. Ten model
jest pierwszym, ktory wprowadza zarowno dwukierunkowg informacj¢ zwrotna, jak

i grupe docelowa w proces komunikacji.?'

209 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 93-103.
210 M. DeFleur, Theories of Mass Communication, David McKay, New York 1970 ; De Fleur Model

of Communication, https://www.communicationtheory.org/de-fleur-model-of-communication,
22.05.2022.
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Rysunek 14. Model systemowy DeFleura (1966).
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Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: M. DeFleur, Theories of Mass Communication, Longman,
New York 1966; B. Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne i publiczne, PWN, Warszawa 2006, s.
93-103.

1.3.8. Model komunikowania Molesa (1967)

Model ujmuje srodki przekazu przeksztatcane na tzw. kulturemy (ang. culturemes) —
krazace w spoteczenstwie nowe idee scalane 1 rozpowszechniane przez media. Moles uj-
muje w swoim modelu kilka etapow — jest to obieg zamknigty. Poczatek jest zwigzany
Z obecnoscig tworcy 1 dzigki jego inwencji powstaja nowe idee (kulturemy). Nastepnie
tworca przekazuje kulturemy do mikrosrodowiska. Kolejno wytworzony obraz spo-
teczno-kulturowy rozpowszechniany jest przez masowe media, a nastgpnie kulturemy te

jako produkty trafiaja do makrosrodowiska tworzac kulture masowa.?!!

211 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 93-103.
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produkty
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Rysunek 15. Model komunikowania Molesa (1967).
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Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: A.A. Moles, Sociodynamique de la culture, Paris, La Haye:
Mouton &C, 1967.

1.3.9. Model Lazarsfelda i Katza (1995)

Z punktu widzenia niniejszej pracy warto zwroci¢ na model Lazarsfelda i Katza. Paul
Lazarsfeld wprowadzit podejscie sondazowe — koncentrowat si¢ na zastosowaniu metod
statystycznych, ilo§ciowych oraz jakosciowych. W 1940 roku badacze prowadzili bada-
nia nad zalezno$cig pomig¢dzy decyzjami wyborczymi, a wyksztatlceniem, wiekiem, po-
zycja zawodowa. W 1948 badacze bazujac na wynikach badan ankietowych wskazali po-
zytywne korelacje pomiedzy opiniami obywateli 1 ze efekt komunikowania jest powia-
zany z wzmocnieniem istniejacych opinii. W swoich pracach zajmowali si¢ pytaniami:
w jaki sposob oddzialywac¢ na postawy, aby je zmieni¢, jaki jest wplyw mediow na jed-
nostki oraz w jaki sposob rozprzestrzeniaja si¢ komunikaty. Badacze stworzyli model
dwuetapowego przeplywu komunikowania, majacy nast¢pujace charakterystyki: (I) pro-
ces komunikowania zalezy od struktury powigzan pomi¢dzy odbiorcami, (II) wazng role
pelnia interpersonalne kontakty odbiorcéw z medidw do spoleczenstwa, (I11) komuniko-
wanie to zlozony proces odbywajacy si¢ dwuetapowo od mediéw do lideréw opinii i od

lideréw tych opinii w kierunku publicznosci — rola tych liderow opinii jest kluczowa, (IV)
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posredni i opozniony wplyw $rodkéw masowego przekazu na odbiorcow.?? Wedtug au-
tordéw idee czesto wyplywajq z radia i podgzajq do liderow opinii i od nich do mniej ak-

tywnych sekcje ludnosci®*®.

Rysunek 16. Model Lazarsfelda i Katza (1955).

/ odbiorca —— odbiorca
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Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: E. Katz, P. F. Lazarsfeld, Personal Influence, Free Press,
Glencoe 1955.

1.4.  System spoleczny, polityczny i medialny jako Srodowisko dla systemu komu-

nikowania politycznego

Komunikacja masowa moze by¢ uznana jako zesp6t zabiegdw, poprzez ktore grupy
specjalistow wykorzystujg media do rozpowszechniania tresci informacyjnej lub symbo-
licznej. Charakteryzuje si¢ [ona] wykorzystaniem réznych technik (prasy, radia, kina, te-
lewizji, itd.), zasiggiem obszaru transmisji (regionalnej, krajowej czy Swiatowej), rozno-

rodnoscig publicznoéci.?**

Termin system komunikowania ma dwa znaczenia. Pierwsze — system posiada cha-
rakterystyke instytucjonalnosci — instytucje takie, jak organy, jednostki i grupy sa powia-
zane migdzy sobg i termin ten to uwydatnia. Drugie znaczenie — System posiada charak-
terystyke funkcjonalnosci, postrzegany jest jako proces, uwydatnia dzialania i pokazuje
interakcje. System komunikowania jest ztozony, wieloplaszczyznowy, z nadawcami ze-

spolowymi (np. formalnie ustrukturyzowane organizacje). Zamiast indywidualnego

212 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 34-36.
213 D, McQuail, S. Windahl, Communication Models ..., dz. cyt., s. 62.
214 Ch. Baylon, X. Mignot, Komunikacja, Krakow 2008, s. 177.
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odbiorcy mamy bardziej sformalizowang grupe ludzi (zwykle pozbawionych interperso-

nalnego typu stycznosci).?!®

O typie systemu wedlug B. Dobek-Ostrowskiej decyduja?®:

uczestnicy systemu (struktura, sktad, cechy);
- kontrola tresci komunikatow;

- zrédia dojscia informacji do systemu — zaro6wna do nadawcow jak 1 odbior-

coOw;
- typ kontaktéw i rodzaj stycznosci pomiedzy cztonkami w systemie;
- zadania przeznaczone do wykonania przez cztonkow systemu;
- wzorce, reguly, czy normy kierujace czlonkami systemu;
- forma sprzezenia zwrotnego.

Wraz z rozwojem mediow cyfrowych zmienia si¢ charakter tej komunikacji. Me-
dia cyfrowe tacza funkcje komunikowania masowego i interpersonalnego oraz naste-

puje prywatyzowanie sfery publicznej?Y’.

Najwigkszym systemem jest system komunikowania spotecznego okre§lany mia-
nem ogotu spoteczenstwa i relacji komunikacyjnych. Jednostka, ktora nalezy do tego
systemu moze rowniez naleze¢ do innych formalnych lub nieformalnych grup, ktore
takze moga si¢ miedzy soba komunikowaé. Cztowiek bedacy w pracy jest cztonkiem
sytemu w swojej organizacji, jako obywatel odbiera komunikaty publiczne, jako wy-
borca odbiera komunikaty w obrgbie systemu politycznego, a jako widz komunikuje
si¢ za pomocg systemu komunikowania masowego.?!® Komunikowanie moze by¢
traktowane jako sktadnik procesu spotecznego: jako akt komunikatywny jest srodkiem

przez ktory wyrazane sq normy grupowe, sprawowana jest kontrola spoteczna,

215 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 103.

216 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 104.

217 B, Kudra, O komunikacji spotecznej, [w:] Komunikowanie publiczne. Zagadnienia wybrane, B.
Kudra, E. Olejniczak (red.), Wydawnictwo Uniwersytetu L.odzkiego, £.6dz 2014, s. 21.

218 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 105.
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przydzielane sq role, osiggnieta koordynacja wysitkow, ujawniane sq oczekiwania

i przenoszony jest proces spoteczny®'®.

Rysunek 17. Relacje systeméw komunikowania w systemie spolecznym.

System komunikowania spolecznego

System
komunikowania
organizacyjnego

System komunikowania
MasowWego

System komunikowania
publicznego

System
komunikowania
politycznego

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: B. Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne i publiczne,
PWN, Warszawa 2006, s. 104-105.

System komunikowania organizacyjnego swoja rozpigtosciag obejmuje procesy ko-
munikowania wewnatrz struktur organizacji. Przykladem takich systemow moga by¢
przedsigbiorstwa, zwigzki zawodowe, partie polityczne, urzedy. W zaleznosci od typow
przekazu zakres oficjalnos$ci komunikacji, np. internetowej, elektronicznej, jest znaczaco
wezszy od komunikacji rzeczywistej (realnej)??°. W systemie tym mamy dwa poziomy

komunikacji wewngetrznej: (I) Komunikowanie interpersonalne — osobiste kontakty

219 M. Defleur, Theories of ...dz. cyt., s. 90.
220 ). Grzenia, Komunikacja jezykowa..., dz. cyt., s. 64.
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cztonkéw grupy, przekazywanie informacji nastepuje od menedzera w dot struktury, (IT)
Komunikowanie grupowe — jest obligatoryjnym elementem systemu komunikowania
W organizacji formalnej, nieformalnej, matej, ogromnej w ktorej wszyscy uczestnicy nie
muszg zna¢ si¢ osobiscie. Wyrozniamy 4 kierunki komunikowania si¢: kierunek w dot
(przesytanie polecen od jednostki na szczycie w glab struktury), kierunek w gore (fee-
dback od podwladnych w kierunku menedzera), kierunek poziomy (komunikowanie
uczestnikoOw bedacych na tym samym poziomie), kierunek uko$ny (komunikowanie si¢

jednostek rozniacych si¢ pozycja w strukturze).??

System komunikowania masowego zawiera wszystkie inne podgrupy komunikowa-
nia masowego, zasi¢giem obejmujac najwicksza liczbg odbiorcéw komunikatow. Kazdy

z poziomdéw ma wiecej przypadkow stwarzajacych odrebne problemy badawcze.???

Rysunek 18. Piramida komunikacji.
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Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: D. McQuail, Teoria komunikowania masowego, Wydawnic-
two Naukowe PWN, Warszawa 2008, s. 36.

Profesjonalni nadawcy medialni, publiczno$¢, urzadzenia techniczne, kanaty dystry-
buujgce przekazy medialne oraz inne sg elementami systemu komunikowania masowego.

Szeroka publiczno$¢ jest stymulatorem publicznego, spolecznego rodzaju

221 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 103-120.
222 D, McQuail, Teoria komunikowania..., dz. cyt., s. 36.
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komunikowania. System komunikowania masowego nie jest odizolowany, lecz wchodzi
w interakcje z innymi systemami: systemem politycznym oraz systemem ekonomicznym.
Parlament, rzad czy prezydent moga powotywac instytucje kontrolujgce media (w Polsce
Krajowa Rada Radiofonii i Telewizji). System ekonomiczny réwniez poprzez agencje
reklamowe czy informacyjne, wlascicieli mediow moze wywiera¢é wplyw na elementy
systemu komunikowania masowego, jakimi sg m.in. media. W systemie tym osoby pra-
cujace w Srodkach masowego przekazu zwigzane sg z komunikatorem masowym. Komu-
nikator masowy jako nadawca medialny posiada cztery kategorie: (I) wihasciciele, ktorzy
zarzadzaja mediami, (II) tworcy, (II1) dziennikarze, (IV) technicy. Komunikator masowy
wytwarza komunikaty — jest w samym centrum innych systemow.??2> Mimo ztozonosci
spoteczenstwa sieciowego kazdy z poziomdw zawiera podobne problemy zwigzane z teo-
rig badan nad komunikacja: Zrédta i odbiorcy, funkcji 1 cele komunikacji, kanaty komu-

nikacji, tres$¢, skutek komunikacji (idee, dziatania)??.

Rysunek 19. Organizacja mediow masowych.

System miedzynarodowy

System spoteczny
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System medialny

Komunikator masowy

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: D. McQuail, Teoria komunikowania masowego, Wydawnic-
two Naukowe PWN, Warszawa 2008, s. 283.

223 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 103-120.
224 D, McQuail, Teoria komunikowania. .., dz. cyt., s. 38.
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System medialny ulega zmianom wraz z rozwojem technologicznym. System me-
dialny jest to zespot mediow masowych dziatajqcych w spoteczenstwach narodowych,
W réznych sektorach, jak prasa, radio, telewizja, nowe media.??® Stanowi jadro systemu
komunikowania masowego — do systemu tego nalezg: system prasowy (redakcje), system
radiowy (stacje radiowe), system telewizyjny (kanaty i sieci telewizyjne), system nowych
mediow (portale internetowe), system telekomunikacyjny (operatorzy sieci satelitarnych,
telefonicznych i kablowych)??®. Relacje migdzy nadawcami a otoczeniem sa interak-
tywne: organizacje medialne utrzymujg autonomiczne granice i wewnatrz nich dzia-

1aj 2}227.

Rynek pierwotny systemu medialnego to przede wszystkim publiczno$§¢ mediow
(czytelnicy, stuchacze, ogladajacy telewidzowie, korzystajacy z nowych mediow) oraz
rynek reklamy (agencje reklamowe, zleceniodawcy). Rynek wtorny to dostawcy produk-
tow medialnych, dystrybutorzy, dostawcy informacji (agencje prasowe), dostawcy tech-
nologii oprogramowania, sprzg¢tu oraz instytucje wladzy, jak rzad i instytucje kontrolu-
jace. Nature mediéw masowych okreslajg 3 nastepujace cechy: media sg przemystem —
utrzymujg si¢ na rynku, petnig ustugi publiczne — spetniajg funkcje informacyjng i edu-
kacyjna, sa aktorem politycznym — sg elementem systemu politycznego (szczegdlnie

w okresie wyborczym).?%

225 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 114.

226 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 103-120.
227 D, McQuail, Teoria komunikowania..., dz. cyt., s. 282.

228 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 103-120.
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Rysunek 20. Struktura systemu komunikowania masowego.
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Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: B. Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne i publiczne,
PWN, Warszawa 2006, s. 116.

Komunikowanie systemu medialnego z systemem politycznym jest §cisle zwigzane —
informacja i komunikowanie sg znaczace w wielu koncepcjach systemu politycznego.
System polityczny korzysta z legitymizacji dzialania mediow masowych w postaci roz-
powszechnianych tresci, decyzji politycznych oraz potrzeb 1 oczekiwan spoleczenstwa.
Media masowe sg traktowane jako kanaty przez ktore informacja dociera do elementow

systemu politycznego.??®

D. McQuail wskazuje, ze polityka jest jasnym przyktadem adaptowania instytucji
spotecznej do rozwoju srodkéw masowego przekazu, stad media staly si¢ gtbwnym Zro-
dlem informacji oraz opinii politycznych. Powoduje to kilka wyzwan i aspektow dla po-
lityki dla ktorej media stanowig coraz wazniejszg pozycje: mniej czasu na uczestniczenie

w polityce kosztem ogladania telewizji; marketing polityczny i spadek zaufania

229 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 119.
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politykdw w spoteczenstwie; negatywne, coraz drozsze i zbiurokratyzowane kampanie

polityczne.?*°

1.5. Model systemu komunikowania politycznego i jego uczestnicy

Zdaniem B. Dobek-Ostrowskiej, System komunikowania politycznego to efekt inte-
rakcji systemow: politycznego, medialnego i spotecznego. Jest to podzbior zawiera-
Jjagcy sie w tych systemach, a nie zbior rownowazny w stosunku do nich. Uczestnicy
systemu wchodzq w interakcje, podejmujq konkretne dziatania, obejmujgce przygoto-
wanie, wysylanie i odbieranie komunikatow o polityce, projektowanie i realizacje

strategii majgcych na celu zaspokojenie wlasnych politycznych intereséw i potrzeb. >t
System komunikowania politycznego tworzg trzy inne systemy:

0] system polityczny, ktdry tworzg partie polityczne i inne organizacje, wladza

publiczna, prezydent, rzad itd.;

(1) system medialny tworzony przede wszystkim przez organizacje medialne
wraz z personelem medidw, stacje telewizyjne 1 radiowe, portale internetowe,

firmy fonograficzne, agencje reklamowe;

(1) system spoteczny czyli cate spoteczenstwo jako odbiorcy przekazéw medial-

nych, wyborcy, obywatele, organizacje, ktore dziatajg w sferze publiczne;.

W. Schulz taczy wymiane komunikatow politycznych z aktorami, a mianowicie
wszystkimi grupami, organizacjami i jednostkami, ktore uczestniczqg w procesie zbiorowo

wigzgcego podejmowania decyzji w sprawie dystrybucji ograniczonych zasobow w spo-

232

teczenstwie~>*. W najogoélniejszym znaczeniu komunikacja polityczna obejmuje interak-

tywne procesy informacji oraz formalne i nieformalne (podejmowanie decyzji za kuli-

sami i negocjacje) sposoby przeptywu wiadomosci®®,

230 D, McQuail, Teoria komunikowania..., dz. cyt., s. 514.

231 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 119.

232 W. Schulz, Political communication, [w:] W. Donsbach (red.), The international encyclopedia of
communication (pp. 3671 -3682), MA: Blackwell, Cambridge 2008, s. 367.

233 B, Pfetsch, Comparing Political Communication, ACADEMIA, 2012, s. 25-26.
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Negocjacje, badania nad komunikacja s3 zainteresowane przede wszystkim publicz-

nym sposobem komunikacji politycznej, ktory jest nieuchronnie zwigzany z mediami ma-

sowymi.

W systemie politycznym wytwarzane sg relacje pomiedzy uczestnikami: aktorzy po-
lityczni a media, media a obywatele, aktorzy polityczni a obywatele. Relacje te majg zna-
czacy wptyw na catkowity efekt komunikacji, mimo ze wszystkie te elementy sa jedna-
kowo rownowazne to sposrod trzech elementow najliczniejsza grupa obywateli sa naj-

bardziej zaniedbywani. 234

System komunikowania politycznego jest wrazliwy na procesy zachodzace we
wszystkich systemach (politycznym, spotecznym, medialnym). Gléwnym zadaniem sy-
temu komunikowania politycznego jest wymiana informacji w polityce. W procesie ko-
munikowania politycznego widoczne jest takze dziatanie komunikacyjne i polityczne po-
migdzy uczestnikami systemu, jak rowniez sprzezenie zwrotne wytwarzajace okreslone

relacje miedzy aktorami politycznymi, mediami masowymi a obywatelami.?®

Rysunek 21. Model systemu komunikowania politycznego.

Media masowe

strategia

dziatanie

strategia

Aktorzy
polityczni relacje

Obywatele

Komunikaty o polityce - zawartosc

System komunikowania politycznego

System polityczny

System spoteczny

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: B. Dobek-Ostrowska, Media masowe i aktorzy polityczni w
Swietle studiow nad komunikowaniem politycznym, Wydawnictwo Uniwersytetu Wroctawskiego, Wroctaw

2004, s. 61.

234 B. Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 120.
235 Tamze.
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Z uwagi na silne powigzanie z systemem publicznym i dyfuzj¢ poje¢ w tych dwdch
systemach warto zwroci¢ uwage na okreslenie ram i roznic. B. Dobek-Ostrowska pisze,
ze Fundamentalnym elementem systemu [publicznego] sq instytucje o charakterze pu-
blicznym, ktorych dziatania dotyczq ogotu ludzi i sq dostepne dla wszystkich jednostek.
Cele instytucji, sposob powolywania i kompetencje sq okreslone przez istniejgce normy
prawne. Instytucje te spetniajq funkcje regulacyjng, zabezpieczajqcq i stuzebng zarowno

wobec pojedynczego obywatela ja i catego spoteczenstwa.?®

Komunikowanie publiczne dotyczy przede wszystkim komunikowania formalnego,
ktorego celem jest przekazywanie informacji oraz wymiana informacji w formie publicz-
nej, podtrzymujaca przy tym wiezi spoteczne. System komunikowania publicznego
swoim zasiegiem obejmuje organizacje spoteczne, instytucje wtadzy panstwa i samorza-

dow, publicznosci i szeregu powigzan miedzy nimi.?*’

Komunikowanie publiczne ma cechy bardziej sformalizowane (w poréwnaniu do ko-
munikowania politycznego), dotyczy sfery publicznej i ograniczone jest do terytorium
regulowanego przez prawo i przepisy. Zwigzane jest z prawem, wprowadzaniem proce-
dur lub podejmowaniem decyzji publicznych. Zawiera m.in. obowigzek informowania
spoleczenstwa o sprawach waznych poprzez informowanie wiadomosci w serwisach in-
formacyjnych do tego przeznaczonych, kampaniach reklamowych, zawiera takze obo-
wiazek prowadzenia dialogu (stuchania probleméw obywateli) migdzy nadawcami pu-
blicznymi 1 ich odbiorcami. Komunikowanie publiczne zawiera rowniez zagwarantowa-
nie obywatelom swobodnego dostepu do dokumentoéw 1 akt stworzonych przez admini-
stracj¢ publiczng. Podsumowujac, komunikowanie publiczne zbliza si¢ w niektorych
kwestiach do komunikowania politycznego czy organizacyjnego. Procesy te czasami za-

chodzg na siebie swymi zakresami.?%

236 p_ Zémor, La communication, Paris: PUF,1995, s. 5.
237 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 123.
238 B. Kudra, O komunikacji..., dz. cyt., s. 20-22.
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Rysunek 22. Instytucje publiczne jako aktor komunikowania publicznego i poli-
tycznego.

System komunikowania politycznego System komunikowania publicznego

Organizacje

Read spoleczne,
i Prezydent Serl?el'vne
Par.tle Parlament, gl
polityczne Wiadza

samorzgdowa

Instytucje
ktére petnig
ustugi
publiczne

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: B. Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne i publiczne,
PWN, Warszawa 2006, s. 122.

Zashugujacym na uwage elementem systemu sg instytucje wtadzy publicznej majace
dwojaka przynalezno$¢ — zarowno komunikowania publicznego, jak i systemu komuni-
kowania politycznego. Do instytucji petnigcych ustugi publiczne zaliczamy m.in.: straz
pozarng, policje, instytucje sanitarne, urzedy celne, urzedy skarbowe itd. Instytucje pet-
nigce uslugi publiczne nie powinny by¢ elementami procesu komunikowania politycz-
nego. Roznicg migedzy komunikowaniem politycznym a publicznym jest to, ze rolg ko-
munikowania politycznego jest formutowanie ofert politycznych w celu przekonania wy-
borcow, za$ komunikowania publicznego przekazywanie tresci pozwalajacych obywate-

lom samodzielnie ocenia¢ przesytane komunikaty.?3®

Komunikowanie polityczne to proces wielowektorowy; ma w sobie elementy propa-
gandy, reklamy, elementdéw public relations i mechanizmy tzw. marketingu politycznego.
W systemach demokratycznych 1 otwartych media utatwiajg przeptyw komunikatow
dwukierunkowo, lecz bardzo czesto jest to komunikowanie jednokierunkowe. Kanatem
transmisyjnym dla przeptywu informacji s3 media. Zazwyczaj komunikowanie poli-

tyczne przybiera form¢ wystapien publicznych jak konferencje prasowe przemowienia,

czy wywiady.

240

239 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 122-124.
240 B, Kudra, O komunikagcji..., dz. cyt., s. 21.
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Polityka jest to proces, w ktorym stanowi si¢ prawo, podejmuje decyzje, a komuni-
kowanie polityczne przedstawia obywatelem ten proces. Komunikowanie polityczne ma
dwie perspektywy: perspektywe teoretyczng (jako dziedzine badan naukowych) oraz
praktyczng (traktowane jako propaganda polityczna i marketing polityczny). Komuniko-

wanie polityczne ma swoje dziedziny pokrewne.?*

Rysunek 23. Komunikowanie polityczne i dziedziny pokrewne.

Komunikowanie
(proces dwukierunkowy)

|

Propaganda Public relations PR Reklama
*  Komunikowanie masowe * Komunikowanie masowe » Komunikowanie masowe
* Cel: realizacja interesu *  Dwukierunkowy proces + Jednokierunkowy proces
nadawcy * Budowanie pozytywnych » Technika komunikowania
+ Jednokierunkowa relacji z odbiorcg - marketingowego
prezentacja oferty obywatelami

\ Ma rkTeting /

+ Zespot metod i technik ktory
wspiera proces
komunikowania

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: B. Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne i pu-

bliczne, PWN, Warszawa 2006, s. 132.

Heinz Eulau, Samuel J. Eldersveld, M. Janowitz stworzyli pierwszg definicj¢ komu-
nikowania politycznego w 1956 roku, w ktorej przedstawili je jako posredniczenie w re-
lacjach miedzy wyborcami a instytucjami politycznymi?*?. Pierwsze proby wyklarowania
pojecia komunikowania politycznego ograniczaty si¢ do jednokierunkowego przekazu

komunikatéw politycznych od rzadzacych. Istnieje pie¢ roznych podejs¢ do

241 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 132-135.
242 H, Eulau, S. J. Eldersveld, M. Janowitz, Political Behavior: A Reader in Theory and Research,
»American Journal of Sociology”, nr 63(1), 1956.
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komunikowania politycznego: behawioralne, strukturalno-funkcjonalne, interpretacyjne,

dialogowe, rynkowe.?*

Rysunek 24. Podej$cia badawcze nad komunikowaniem politycznym.

Podejscia badawcze
nad komunikowaniem
polityczhym

Strukturalno-

funkcjonalne Interpretacyjne Dialogowe Rynkowe

Behawioralne

Analiza efektu Procesy interakcyjne Komunikowanie jako Idea konsensusu ktdre Aktorzy polityczni jako
komunikowania — migdzy otoczeniem a forma, jako zbidr jest wypracowane produkty sprzedazy
zmiany w postawie elementami procesu interakcji stanowigce poprzez debate przez partie polityczne
odbiorcy politycznego atomy spoteczenstwa publiczng wyborcom

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: B. Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne i publiczne,
PWN, Warszawa 2006, s. 135-142.

W latach 90. XX wieku powstalo kilka definicji procesu komunikowania politycz-

nego:

- Socjologiczne ujecie Rusha (1992) nawigzuje do podejscia strukturalno-funkcjo-
nalnego. Komunikowanie polityczne jest to transmisja polityczna i1 krgzenie in-
formacji pomiedzy systemem spotecznym i politycznym?*;

- L.W. Pye (1993) definiuje komunikacj¢ polityczna jako przeplyw wiadomosci

i informacji, ktory nadaje strukture i znaczenie procesowi politycznemu .

243 B, Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 132-134.

244 M. Rush, Politics and Society, An Introduction to Political Sociology, Prentice Hall, London 1992.

245 | W. Pye, Political communication, [w:] V. Bogdanor (red.), Tire Blackwell encyclopedia of polit-
ical science (2nd edition, pp. 442-445), “Cambridge, MA: Blackwell”, 2018, nr 68(2) s. 442.
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- Medioznawcza perspektywa Negrine’a (1994) wskazuje na réznice w przekazie
medialnym, r6zny stopien wplywu aktorow na zawartos¢ mediow, zréoznicowany

charakter odbiorcow, proces tworzenia informacji?*®;

- Definicja systemowa Blumlera i Gurevitcha (1995) nawigzuje do teorii syste-
mow, system sklada si¢ z elementoéw takich, jak polityczne instytucje, instytucje

medialne, publiczno$¢, aspekty kultury politycznej?*’;

- Koncepcja McNaira (1995) skupia si¢ na inercjalnosci i celowosci komunikowa-

nia o polityce?*;

- Wizja Dentona i Woodwarda (1990, 1998) ujmuje komunikowanie polityczne
jako debate publiczng na tematy finanséw publicznych, sankcji, kontroli i spo-
tecznego (implikacji spotecznych)?4%;

- Typ strategicznej kultury komunikacji politycznej (1998) — wedtug tej koncepcji
proces komunikowania politycznego jest zdefiniowany przez grupy polityczne

i udziatowcoéw (ang. stakeholders) oraz powigzan mi¢dzy nimi — tworzac swoi-

stego rodzaju gre komunikowania politycznego?®*.

- Zloty trojkat komunikowania Perloffa (1998) wskazuje proces wymiany oraz in-
terpretacj¢ komunikatow pomigdzy liderami, obywatelami 1 mediami masowymi

— uktad ten autor nazywa ztotym trojkatem komunikowania politycznego??.

Nalezy zaznaczy¢, ze pojecia wypracowane powinno traktowac si¢ komplementarnie

a komunikowanie politycznie jest silnie zwigzane ze sfera publiczng oraz demokracija.?>?

246 R, Negrine, Politics and the Mass Media in Britain, Routledge, London 1994; R. Negrine, The
Communication of Politics, Sage, London 1996.

24T M. Gurevitch, J. Blumer, Political Communication Systems and Democratic Values, [w:] J. Lichten-
berg (red.), Democracy and the Mass Media, Cambridge University Press, Cambridge 1990, s. 269-287.

248 B, McNair, Introduction to Political Communication, Routledge, London 1998.

249 R, Denton, G. Woodward, Political Communication in America, Longman, New York 1998.

250 J, B. Manheim, The news shapers: Strategic communication as a third force in news making, [w:]
D. Graber, D. McQuail, & P. Norris (red.), The politics of news: The news of politics (pp. 94-109), Con-
gressional Quarterly Press, Washington 1998.

21 R, M. Perloff, Political Communication, Politics, Press and Public in America, LEA, London 1997.

252 B. Dobek-Ostrowska, Komunikowanie polityczne..., dz. cyt., s. 142-160.
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1.6. Jezyk

Jezyk jest narzedziem, ktore umozliwia komunikowanie si¢ i wyrazanie wiasnych
mysli. Nie jest to tylko zbior stow, ale musi mie¢ pewne cechy. Biorac pod uwage, ze
uzywany jest w zyciu codziennym w sposob bezrefleksyjny, czg¢sto brakuje refleks;ji, jak
wazng role pelni. Aby opisac¢ czym jest jezyk postuzono si¢ definicjg R. Grzegorczyko-
wej: system znakow konwencjonalnych, fonicznych, stuzgcy do porozumiewania sie
0 wszystkim (uniwersalny), charakteryzujgcy sie tzw. dwuklasowosciq, tzn. udziatem gra-

matyki, umozliwiajqcej nieograniczone tworzenie nowych konstrukcji®>®.

M. Bugajski dzieli komunikacje na dominujacg (jest to rodzaj komunikacji oficjalne;j,
powszechniejszej przez $rodki masowego przekazu; jednokierunkowym, zbiorowym
I posrednim kontakcie z uprzywilejowang pozycja nadawcy komunikatu i wyszczegol-
niong perswazyjng funkcjg jezyka) i komunikacje alternatywng (komunikacje wspdlnot
komunikatywnych, uczestniczaca, z aktywnymi, upodmiotowionymi tworczymi uczest-

nikami) oraz nieoficjalng i oficjalng.?*

Komunikacja jako system nadawczo-odbiorczy, w ktorym nadawca ma za zadanie
przekaza¢ pewng informacje odbiorcy musi obraé jezyk jako sposob kodowania tych in-
formacji. Zaréwno nadawca wiadomosci, jak i odbiorca powinni postugiwac si¢ tym sa-
mym kodem, aby informacja mogta zosta¢ przekazana w odpowiedni sposob. Nadawca
wybiera stownictwo (wyrazy) i struktury gramatyczne, ktoére powinny by¢ znane rowniez
odbiorcy. W przypadku rozmowy twarzg w twarz lub poprzez telefon badz inne urzadze-
nie przesytajace dzwigk uruchamiany jest narzad mowy 1 w postaci fal akustycznych
(w przypadku urzadzen dodatkowo przetwarzajacych sygnaty) trafia do ucha odbiorcy
przekazu. Odbiorca odczytuje wiadomos¢ przy pomocy kodu i znanych struktur grama-
tycznych. Jest to sytuacja idealna, w praktyce bowiem moga wystapic liczne przypadki
zaklocen: w przypadku wykorzystania narzadu mowy na przyklad niedostyszenie,
w przypadku tekstu pisanego — niezrozumienie czyli niepetna zgodno$¢ kodu (odbiorca

moze mie¢ inne skojarzenia z wybranymi stowami jak nadawca, inne emocje kojarza si¢

23 R, Grzegorczykowa, Wstep do ...dz. cyt., s. 13.
254 M. Bugajski, Jezyk w ...dz. cyt., 2006.
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z danym stownictwem). Takie sytuacje moga powodowa¢ nieporozumienia i moze zaist-

nie¢ potrzeba dalszych wyjasnien, by nadaé szerszy kontekst wypowiadanym stowom.?*®

Tadeusz Milewski podaje definicj¢ znaku jako element rzeczywistosci, ktory jest
istotny nie ze wzgledu na swoje wlasne cechy, ale ze wzgledu na relacje do innego ele-
mentu rzeczywistosci, do ktorego sie odnosi®®®. Znaki w jezyku maja dwie charaktery-
styki: forma znaku (jest to zjawisko obserwowane zmystami) i znaczenie (tre$¢). Dzieki

temu miedzy innymi mozemy wnioskowac i szukaé powigzan.

Wedhug R. Grzegorczykowej mozemy wyr6ozni¢ siedem podstawowych cech je-
257.

zyka

- Konwencjonalnos¢ znakow. Znaki konwencjonalne to takie, ktore opierajg si¢
o pewien wzorzec (konwencj¢) znany nadawcy i1 odbiorcy (tej znajomos$ci mu-
szg si¢ nauczy¢). Przyktadem konwencji znakowej moze by¢ system znakow
drogowych. W przypadku jezyka naturalnego nie jest mozliwe wytworzenie
takiego systemu, poniewaz jezyk ciagle si¢ zmienia, dlatego tez autorka mowi

0 uzusie semiotycznym, ktory warunkuje uzycie znaku;

- Fonicznosé¢ znakow jezykowych. We wspotczesnosci odbieranie jezyka w po-
staci pisanej jest niemal réwnie powszechne, co odbierane foniczne. Ludzie,
ktérzy mowia, dysponuja dwiema formami: foniczng (ciag dzwiekdéw) i gra-

ficzna (ciag liter);

- Dwustopniowos¢ znakow jezykowych. Znaki jezykowe (ktore maja jakie$ zna-
czenie) sg zbudowane z mniejszych nie majacych znaczenia elementow (dia-
krytow) — przyktadowo diakryty r, k, @ w jezyku polskim tworzy znaki (ciggi

znaczace) jak rak, kra, arka;

- Dwuklasowosé jezyka. Jezyk posiada dwie Klasy: Stownik (liczny, w danym
momencie rowniez stanowi zamknietg klasg) oraz gramatyki (reguly, ktore

pozwalaja na tworzenie nowych wypowiedzi);

25 R, Grzegorczykowa, Wstep do..., dz. cyt., s.12-21.
26 T, Milewski, Jezykoznawstwo, Warszawa 1965.
27 R, Grzegorczykowa, Wstep do..., dz. cyt., s. 22-33.
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- Uniwersalnosé¢ systemu jezykowego. Jezykiem naturalnym mozemy przeka-
zywa¢ informacj¢ o wszystkim. Cecha ta jest powigzana z cechg dwuklaso-

wosci jezyka;

- Abstrakcyjnosé¢ znakow jezykowych. Umozliwia operowanie na pojeciach abs-
trakcyjnych — mowienie o zjawiskach przysztych, przesziych, odleglych,

a takze tylko pomys$lanych;

- Polisemicznos¢ znakow. Umiejetnos¢ postugiwania si¢ znakami do opisu zja-
wisk, ktore nie majg swojej nazwy, ale ze wzgledu na relacje 1 podobienstwo
moga zosta¢ okre§lone w metaforyczny sposéb, na przyktad: dochodzi¢ do
domu — ruch fizyczny, dochodzi¢ do rozwigzania jakiejs zagadki — ruch men-

talny. 28

Jezyk spetnia dwie funkcje jako zjawisko spoteczne: (1) funkcja socjalizujaca — jed-
noczaca cztonké6w danej spotecznosci (narodu), (2) funkceja kulturotworcza polegajaca na

przechowywaniu i gromadzeniu wiedzy?>*®

. Nalezy pamicta¢ ze zakres oficjalnosci ko-
munikacji drogg elektroniczng poprzez wykorzystanie Internetu jest znacznie wegzszy niz

w komunikacji rzeczywiste;j?.

Jezyk rowniez jest powigzany ze sposobem myslenia. Papiez Benedykt XVI uymuje
te korelacje w nastgpujacy sposob: mys! i relacja powstajg zawsze w sferze jezyka, poj-
mowanego oczywiscie w szerokim sensie, nie tylko werbalnym. Jezyk nie jest zwykig
otoczkq koncepcji, zamienng i prowizoryczng, ale Zywym kontekstem, w ktorym mysli,
niepokoje i projekty ludzi rodzq si¢ w sSwiadomosci i przeksztalcajq sie w gesty, symbole
i stowa. Tak wiec czltowiek nie tylko «uzyway jezyka, ale w pewnym sensie «mieszka»
w nim?!, Benedykt XV twierdzi rowniez, ze nowe jezyki powstajace w komunikacji cy-
frowej rozwijaja umiejetnosci bardzie] w sposdb emocjonalny i intuicyjny niz anali-

tyczny?®?, Innym ujeciem jezyka moze byé forma dialogu personalnego — rozmowa

2%8 R, Grzegorczykowa, Wstep do..., dz. cyt., s. 22-33.

29 R. Grzegorczykowa, Wstep do..., dz. cyt., s. 55.

260 3. Grzenia, Komunikacja jezykowa..., dz. cyt., s. 64.

261 Papiez Benedykt XVII, Przeméwienie z okazji zgromadzenia plenarnego Papieskiej Rady ds.
Srodkéw Spolecznego Przekazu, 28.02.2011, https://opoka.org.pl/biblio-
teka/W/WP/benedykt xvi/przemowienia/massmedia_28022011.html, 01.11.2022.

262 papiez Benedykt XVII, Przemdwienie z okazji ..., dz. cyt.
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prowadzona miedzy ludZmi®®. Jezyk cechuje rozwoj, ktéry jest sprzezony z rozwojem
cztowieka?®. Stad jezyk sam w sobie powinien by¢ pielegnowany i rozwijany w réznych

formach aktywnosci myslowe;j?®°.

Jezyk daje silne przestanki ku temu, ze jest on nieodiaczng cz¢scig ludzkich mysli.
To co méwimy, w jaki sposob moéwimy, jakiego stownictwa uzywamy to powstaje w gto-
wie 1 wychodzi na zewnatrz. Cztowiek jako istota spoteczna nalezy do pewnej grupy lu-
dzi, ktérzy przejawiaja podobne cechy m. in. jezyka, dzigki ktoremu moga si¢ komuni-
kowac¢. System jezykowy jest niezbednym narzgdziem stuzgcym do komunikacji miedzy
ludZzmi oraz jedynym narzedziem do interpretacji otaczajacej nas rzeczywistosci’®. Na-
zywanie przez nas przedmiotdw i kategoryzowanie $§wiata to sposob porzqdkowania

chaosu, ktory jest wokot nas oraz redukowanie ztozonosci rzeczywistosci?®’.

Jest to zjawisko $cisle powigzane z czym co badacze ujmujg w pojecCiu jezykowego
obrazu swiata. Encyklopedia PWN definiuje to jako: obraz rzeczywistosci utrwalony
W jezyku i niejako narzucany lub sugerowany uzytkownikom, podlegajqcy weryfikacji na
drodze obserwacji kontrolnych i kryt. refleksji; nie jest odbiciem obrazu swiata, lecz jego
interpretacjq, a po czesci kreacjq (byty fikcyjne)?®®. Proba definicji tego pojecia w swojej
pracy zajmuje si¢ M. Kowalski?®®. Autor wskazuje rozne ujecia tego zjawiska m. in. za-
czynajac od definicji J. Bartminskiego i R. Tokarskiego jako Pewien zespot sqdow mniej
lub bardziej utrwalonych w jezyku, zawartych w znaczeniach wyrazow lub przez te zna-

czenia implikowanych, ktory orzeka o cechach i sposobach istnienia obiektow swiata po-

zajezykowego?®,

Autor twierdzi, ze definicje mozna traktowac jako reprezentatywng dla ontologicz-

nego realizmu?™. Obiekty pozajezykowe moga mieé rézne typy: obiekty o strukturze

263 Cz. S. Bartnik, Personalizm, Oficyna wydawnicza ,,Czas”, Lublin 1995, s. 360.

24 E. Courth, Bdg tréjjedynej mitosci, t. M. Kowalczyk, adaptacja L. Bartel, F. Mickiewicz, (oryg.
Der Gott der dreifaltigen Liebe), Pallotinum, Poznan 1997, s. 255.

25 P, Liszka, Jezyk jako instrument i przedmiot teologii, Papieski Wydzial Teologiczny we Wroclawiu,
2005, s. 341.

266 M. Kopinska, Jezyk jako ..., dz. cyt., s. 55.

267 J. Maékiewicz, Kategoryzacja a..., dz. cyt., s. 53.

28 Jezykowy obraz $wiata, https://encyklopedia.pwn.pl/haslo/jezykowy-obraz-swiata;3917950.html,
11.11.22.

269 M. Kowalski, Jezykowy obraz swiata i jego istnienie, ,,The Peculiarity of Man”, 2018, nr 22.

210 J, Bartminski, R. Tokarski, Jezykowy obraz..., dz. cyt., s. 72.

211 M. Kowalski, Jezykowy obraz..., dz. cyt., s. 142.
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biologicznej (np.: kot, dab), obiekty, ktore warunkowane sg kulturowo (np.: wdowa, ka-
waler), subiektywne (np.: Smier¢), abstrakcyjne (np.: procesy psychiczne), obiekty ktore
nie wystepuja w realnym $wiecie (np.: kapitalizm, komunizm)?’2. Poczatki problematyki
Jjezykowego obrazu Swiata si¢gaja juz czaséw Marcina Lutra (XVI wiek), ktory w jednej
ze swych prac skupit si¢ tym, ze kazdy z jezykow ma wiasne specyficzne cechy, ktore
W procesie pojmowania §wiata s3 powodem, ze te same rzeczy czy zjawiska sg odmienne
W roznych spotecznosciach, sg réznie nazywane czy rozumiane — stad $wiat jest pojmo-

wany inaczej dla osobnych spotecznosci?”

. O jezyku nie mozemy tez mowi¢ jako o pro-
stej relacji jezyk — $wiat ze wzgledu na to, Ze jezyki stanowig dla ogladu $wiata mentalne
filtry?’. Pigtno spotecznego pochodzenia jezyka uwidacznia sie w tym, Ze nie moze on
by¢ kreowany w sposob indywidualny przez jednostke, ale jest uzalezniony od uzycia
zbiorowego — jako wytwor spotecznosci przekazywany z pokolenia na pokolenie wraz
z $wiatopogladem i stereotypami — na przyktad konkretny nar6d?’°. R. Grzegorczykowa
wskazuje na réznice pomiedzy jezvkowym obrazem swiata w jezykowym, a tekstowym
aspekcie szczeg6lnie w tekstach literackich: Tworczos¢ literacka, a w szczegolnosci twor-
czos$¢ poetycka, przekazuje swoiste widzenie swiata, wilasciwe poecie, odmienne od wi-
dzenia potocznego. Dokonuje si¢ to oczywiscie przez wykorzystanie systemu jezykowego,
wykorzystanie polegajqgce na przekraczaniu standardowych znaczen i tgczliwosci, odbi-

Jajgcych owo przecietne widzenie swiata®™®

. Autorka pdzniej zmienia zdanie w tej kwe-
stii: nie ma ostrych granic miedzy konotacjami ustabilizowanymi a pojawiajgcymi sig
indywidualnie, tekstowo. Poezja wydobywa na jaw to, co jako potencja semantyczna dane
jest systemowo?’’. Pojeciem tekstowego obrazu swiata postuguje si¢ rowniez J. Mackie-
wicz (powolujac si¢ na prace T. Dobrzynskiej): rozréznienie metafor jezyka (powtarzal-

nych i zleksykalizowanych) oraz poetyckich (tekstowych, kreacyjnych, indywidualnych),

212 1. Mackiewicz, Co to jest jezykowy obraz Swiata, Rozprawy i Analizy, Lublin 1999, s. 13.

23 A. Manczyk, Wspélnota jezykowa i jej obraz Swiata, Krytyczne uwagi do teorii jezykowej Leo
Weisgerbera, WSP, Zielona Gora 1982.

274 M. Kowalski, Jezykowy obraz..., dz. cyt., s. 142.

275 M. Kopinska, Jezyk jako ..., dz. cyt., s. 55.

216 R, Grzegorczykowa, Pojecie jezykowego obrazu swiata, [W:] Jezykowy obraz swiata, (red.) J. Bart-
minski, Lublin 1990, s. 47.

21T R, Grzegorczykowa, Wprowadzenie do semantyki jezykoznawczej, Warszawa 2001, s. 164.
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badaczka twierdzi, ze kryterium wydobywania danych z tekstu musi by¢ powtarzalno$¢

(konwencjonalnosé uzycia)?’®,

Pojecie jezykowy obraz swiata (JOS) nie jest rozumiane w sposob jednoznaczny,
mimo zaliczenia do podstawowych poje¢ gramatyki tresci i semantyki?’®. Termin ten po-
jawit si¢ w okresie francuskiego i wloskiego Oswiecenia, lecz dopiero na przetomie
XVII i XIX w. zagadnienie JOS omowili w aspekcie filozoficznym Johan Georg Ha-
mann i Johann Gottfried Herder, a opracowania teoretyczne zjawiska opracowat W. von
Humboldt, ktory stwierdzil, iz jezyk jest nie tylko srodkiem komunikowania si¢, lecz
takze wyrazem ducha oraz oglgdu $wiata przez uzytkownikow jezyka *%. J. G. Herder
twierdzit, ze kazdy naréd ma wlasny rezerwuar mysli, ktore staty sie znakami®®*. Wyra-
zenia jezykowe maja rozne pochodzenie. Migdzy innymi kryterium obserwacyjne, ktore
zastosowatl czlowiek w sytuacji pierwotnej. Noah J. Jacobs w ksigzce Dzien nadawania
imion w Raju (ang. Naming-day in Eden) wskazuje na kilka przyktadow: miejsce pocho-
dzenia (np. pekinczyk), wielkos¢ (np.: wieloryb), kolor (np.: szarak), wydawany dzwigk
(np.: kwiczoh)?®2, Niekiedy, tworzony opis z zjawisk za pomoca jezyka nie jest zgodny
z stanem faktycznym nauki, a jedynie opartym na tradycji na przyktad: sfonce wschodzi

i zachodzi®®?,

J. G. Herder i J. G. Humboldt twierdzili, Ze bez stow nie bytoby mysli, a zatem jezyk
jest niezbedny, aby otaczajacej nas rzeczywistosci nada¢ kontury oraz ksztaft — aby moc
nada¢ nazwg jej 1jej czesciom — struktury myslenia sg spojne ze strukturami jezyka. Czto-
wiek mysli za pomocg jezyka 1 uczy si¢ mysle¢, stad bez jezyka rozumowanie nie byloby
mozliwe.?8* Wedtug Leo Weisgerbera do§wiadczanie §wiata zaczyna si¢ na jezyku i kon-

czy na nim, dlatego, ze wszelkie poznanie jest dokonywane przez jezyk i dzigki

218 J, Mackiewicz, Wyspa — jezykowy obraz wycinka rzeczywistosci, [w:] Jezykowy obraz swiata, (red.)
J. Bartminski, Lublin 1990, s. 208.

29R, Jedlinski, Jezykowy obraz $wiata wartosci w wypowiedziach uczniéw kornczgcych szkote podsta-
wowg, Wydawnictwo Naukowe Akademii Pedagogicznej, Krakow 2000, s. 19.

20 R, Jedlinski, Jezykowy obraz..., dz. cyt., s. 19.

281 M. Kopinska, Jezyk jako ..., dz. cyt., s. 57.

282 3. Bartminski, Jezykowe podstawy obrazu swiata, Wydawnictwo Uniwersytetu Marii Curie-Sklo-
dowskiej, 20086, s. 6.

28 J. Anusiewicz, A. Dabrowska, M. Fleischer, Jezykowy obraz swiata i kultura. Projekt koncepcji
badawczej, Jezyk a kultura (tom: 13), Acta Universitatis Wratislaviensis (tom: 2218), Warszawa 2000, s.
30.

284 M. Kopinska, Jezyk jako ..., dz. cyt., s. 56.
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jezykowi®®®. Jednym z najwazniejszych elementow jest przekazywanie wszystkich kwe-
stii jezykowych kolejnemu pokoleniu: istota jezykowego obrazu swiata polega na tym —
zeby zbadac i okreslic, jakie tresci poznawcze, jaka wiedza i doswiadczenie oraz warto-
Sciowanie ujmowanej poznawczo rzeczywistosci jest zmagazynowane w jezyku, przezen

przenoszone i przekazywane przysziym pokoleniom?®

. Kazde pokolenie doktada co$ swo-
jego, ale ogodtem jest oparte na tradycji i nie jest w stanie si¢ od tej tradycji odciaé w Spo-
sob stuprocentowy, miedzy innymi dlatego, ze postuguje si¢ tym samym jezykiem naro-

dowym — no$nikiem oraz gtéwnym elementem tradycji?®’.

Uzycie jezyka to zwykle wytworzenie wypowiedzi, tekstu mogacego by¢ catkowicie
nowym tworem. Termin tekst moze by¢ rozumiany dwojako — jako wypowiedz pisemna
lub ustna?®®, Tekst to skoriczony i uporzqdkowany cigg elementow jezykowych, moggcych
spelniaé lgcznie funkcje komunikatywng, a wiec stanowigcych jeden globalny znak®®.
Generalnie tekst powinien posiada¢ spojnos¢ semantyczng (informacyjnos¢ i sensowosc)

bedaca konsekwencja zamiaru komunikacyjnego.?®

Media moga w znaczacym stopniu wptywac na jezyk Polakéw, a polszczyzna,
jezyk ludzi wypowiadajacych w mediach np. telewizji stanowi dla wielu wzorzec tego,

jak mowi¢ poprawnie?!

. W jezyku widzimy proces semantycznego przesuni¢cia; z bie-
giem czasu stowo lub wyrazenie moze nabiera¢ znaczenia innego od pierwotnego, skut-
kiem czego moze to powodowac nieporozumienia. Wilga Herman twierdzi, Ze neoseman-
tyzmy czesto moga powstawac pod wptywem ekspresji w obszarze potocznej polszczy-
zny, checi wyrazania emocji, a uzyte sg skojarzenia zwiazane z ksztattem, funkcjq czy

uczuciami towarzyszgcymi danemu zjawiskuzgz.

285 A. Maniczyk, Wspélnota jezykowa..., dz. cyt.

286 ). Anusiewicz, Problematyka jezykowego obrazu Swiata w poglgdach niektSrych jezykoznawcow i
filozofow niemieckich XX wieku, [W:] Jezykowy obraz swiata, (red.) J. Bartminski, Lublin 1990, s. 281-282.

281 G. Zuk, Jezykowy obraz $wiata w polskiej lingwistyce przetomu wiekéw, [W:] Przeobrazenia w
Jjezyku i komunikacji medialnej na przetomie XX i XXI wieku, red. M. Karwatowska, A. Siwiec, Chelm
2010, s. 243.

28 R, Grzegorczykowa, Wstep do..., dz. cyt., s. 37.

289 T, Dobrzynska, Tekst. Proba syntezy [W:] Wspétczesny jezyk polski, (red.) J. Bartmanski, Lublin
2001, s. 297.

20 R, Grzegorczykowa, Wstep do..., dz. cyt., s. 40.

291 R. Pawelec, M. Trysinska, Najnowsze stownictwo a wspotczesne media elektroniczne, ,,Poznanskie
Studia Polonistyczne Seria Jezykoznawcza”, Warszawa 2008, nr 17(37), s. 174.

292\, Herman, Przesuniecie semantyczne w nowej leksyce radia i telewizji, Semper, 2008, s. 23.
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R. Grzegorczykowa przedstawia 12 typow funkcji wypowiedzi ze wzglgdu na cel na-

dawcy:
- Informacyjna;
- Informacyjna, opisowa — stanowig opis zdarzen;

- Informacyjna oceniajgco-postulatywna — majgce charakter o przeko-

naniu nadawcy komunikatu (np. Jan nie powinien tam chodzic);
- Pozainformacyjne;
- Sprawcza — celem jest stwarzanie standw rzeczy;

- na mocy wiary — w tej grupie wydziela si¢ podgrupy: magia
ludowa (np. klatwy), akty sakralne (np. sakramenty, rozgrze-

szenie);

- na mocy konwencji spotecznej — akty performatywne (akty
prawne, wyroki, ustawy);

- Ekspresywna — nie sg skierowane na odbiorcg, stanowig ekspresje na-
dawcy 1 jego emocji czy sadow (np. Jan wrocit!, Oby jutro byto tad-

nie!);
- Naktaniajace: angazujace odbiorce;
- w celu wywolania dziatan;
- pytania — w charakterze pytan;
- dyrektywy, rozkazy — w charakterze prosb, zadan;
- w celu na wptywania na stan mentalny odbiorcy;

- na $wiadomo$¢: perswazja — dzialajace na $wiado-

mos¢;

- bez $wiadomosci odbiorcy: manipulacja — cele propa-

gandowe, reklamy;
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- Fatyczna — majg na celu nawigzanie, podtrzymanie lub konczenie

kontaktu z odbiorca;

- Kreatywna — teksty poetyckie, tworzenie i uzywanie jako formy my-

$lenia, uzywanie jezyka jako sposobu kreowania wizji §wiata;

- Misteryjna — postawa kontemplacyjna wobec $wiata, uczestniczenie

w sacrum?%,

Nie tylko odbiorcy komunikatéw politycznych, moga réznie odbiera¢ przekaz, ale
takze dziennikarstwo polityczne cechuje pewna prawidlowos¢, ot6z Barbara Bogotebska
opisuje, ze w obrebie tej grupy agonistycznosé dziennikarstwa politycznego widoczna jest
szczegolnie w okresie przedwyborczym — Scierania sig¢ racji partii i ugrupowan dgzgcych

294 Rodzaje publicystyki, np. publicystyka polityczna lub spoteczna, zaklada

do wladzy
zdolno$¢ przekazywania wynikow analiz, raportow 1 wnioskéw odbiorcom przekazu —
mniej lub bardziej przygotowanym do tego laikom: granice pomigdzy rodzajami dyskursu

2% Aby znacznie poprawié

specjalistycznego i komunikacji nie musza by¢ jednak ostre
przekaz publikacji internetowych (nie tylko o charakterze politycznym) m. in. poradni-
kow istnieje szereg technik optymalizacyjnych m. in. pisanie w formie zrozumiatej jasnej
czytelnej, pisanie w sposob zyczliwy dla czytajacego, jesli to mozliwe stosowanie przy-
ktadoéw praktycznych 1 unikanie specjalistycznego nazewnictwa, ogdlne pisanie w mysl
zasady Napisz tak, zeby zrozumiata Twoja sgsiadka, a Twoj kolega — profesor na pewno

sie nie obrazit?®®.

Wedlug J. Grzeni Sie¢ w poréwnaniu z innymi mediami, jak radio, telewizja czy prasa
daje uzytkownikom bardzo duza aktywno$¢?®’. Stad tez wsrod internetowych wypowie-
dzi czesto nastgpuje modyfikacja pisowni m. in. zwielokrotnienie znakow interpunkcyj-
nych lub liter, stosowanie wersalikow, duzych liter oznaczajacych krzyk, niestosowanie

duzych liter tam gdzie wymaga tego konwencja ortograficzna, pisemne oznaczenie

2% R, Grzegorczykowa, Wstep do..., dz. cyt., s. 56-61.

2% B. Bogolebska, Retoryka w odmianach dziennikarstwa, ,,FOLIA LITTERARIA POLONICA”,
2016, nr 1(31), s. 55.

25 T, Konik, Przypadki retorycznie istotnych zmian redakcyjnych w tumaczeniach publicystyki pra-
sowej o tematyce gospodarczej, ,,Retoryka w komunikacji specjalistyczne;j”, (red.) M. Zateska, Polskie To-
warzystwo Retoryczne, Warszawa 2015, s. 191-198.

2% M. Worsowicz, Jak pisaé ...dz.cyt., s. 281-298.

27 ], Grzenia, Komunikacja Jezykowa ..., dz. cyt., s. 21.
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reakcji niewerbalnych (np. $miech jako: hahaha), opisy akcji (np. *wychodze*), stoso-
wanie emotikon (potaczenia znakdéw przypominajacych m.in. twarz, mimike), niestan-
dardowe spacjowanie lub kombinacje tekstu 1 grafiki, stosowanie akroniméw (skroty typu
ASAP — ang. As Soon As Possible — oznaczajace zwrot najszybciej jak to mozliwe)?%.
Wypowiedzi pisane w mediach spoteczno$ciowych czgsto mogg mie¢ powyzsze charak-
terystyki dodatkowo m.in. r6zny poziom znajomosci ortografii, btedy stylistyczne czy
nieumiej¢tne korzystanie ze znakdéw interpunkcyjnych, co stanowi informacje do oczysz-

czenia ich przed rozpoczeciem analiz.

Inng kwestig jest zjawisko warto$ciowania w jezyku. J. Puzynina w pracy Problemy
wartosciowania w jezyku i w tekscie autorka stawia z pewnik, ze wartosciowanie jest do-
konywane w tworzonych tekstach; podmiotami tego warto$ciowania sg ich autorzy,
a przedmiotem jest otaczajgca rzeczywisto$¢ w tym czlowiek, ktory warto$ciuje siebie
oraz wlasne mozliwosci i poczynania. Oprocz wartosciowania podmiotu mamy rowniez
warto$ciowania bohaterow literackich oraz warto§ciowania relacjonowane mowie zalez-
nej 1 niezaleznej. Istniejg czgsto wystepujace przypadki warto§ciowan, ktore sg ukryte
w presupozycjach (w presupozycjach wniosek wynika jednakowo ze zdania, jak i z jego
negacji: np. ze zdania ,,Aktualny krol Wielkiej Brytanii jest tysy”, jak i zdania ,,Aktualny
krol Wielkiej Brytanii nie jest tysy” wynika zdanie ,,Wielka Brytania ma obecnie kro6la”).
Wartosciowaniu mogg shuzy¢ rozne jednostki struktur jezykowych m. in.: wyrazy
(piekny, brzydki), zwigzki frazeologiczne (co$ jest do kitu), konstrukcje stowotworcze
(artykulisko). Warto$ciowania maja rézne funkcje, ale przede wszystkim sg elementem

identyfikacji grupowej.?%°

Zjawisko wystgpowania warto$ciowania istnieje w réznych dziedzinach zycia. Mar-
cin Szewczyk w swojej pracy Linguistic discrimination against the Roma in the Polish-
language Web 2.0 discourse wskazal na wystgpowanie w polskich social mediach pewnej
majacej podloze kulturowe skali dyskryminacji Roméw poprzez uzycie odpowiednich

stow wartosciujacych®®. W wypowiedziach politykéw widaé dosyé mocno zwigzek

2% J. Grzenia, Komunikacja Jezykowa ..., dz. cyt., s. 119-149.

299 J. Puzynina, Problemy wartosciowania ..., dz. cyt.

300 M. Szewczyk, Linguistic discrimination against the Roma in the polish-language web 2.0 discourse,
»ROCZNIKI NAUK SPOLECZNYCH?”, 2022, nr 50(2).
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warto$ciowania z perswazja.**t. Dominujaca funkcja jezyka polityki jest funkcja perswa-

Zji®2,

W dyskursie politycznym Aleksy Awdiejew podaje 4 rézne formy wartoSciowania:
(I) zasada kooperacji — zbiorowa odpowiedzialnos¢, gdzie celem jest wspoOtpraca z uczest-
nikiem dyskusji dla osiggnig¢cia wspolnej korzysci informacyjnej (II) tematyzacja sagdow
oceniajacych w sytuacji, gdy sa one sprzeczne z orientacjg odbiorcy (przyktad: Wybrany
w pospiechu parlament nie bedzie reprezentatywny - wypowiedz sugeruje ze parlament
bedzie wybrany w pospiechu); (III) Wymuszone implikatury aksjologiczne (jako ukryte
presupozycje implikowane przez wypowiedzenie w jakims kontekscie nawet wtedy, kiedy

303 na przyktad wypowiedz:

nie wynikajg logicznie z tego, co zostato wypowiedziane
W mitym sercu Janusza Korwin-Mikkego regionie batkanskim tez wszystko si¢ zaczynato
od gltupawych przemowien — sugerujaca, ze J. Korwin-Mikke gloryfikuje konflikt batkan-
ski oraz, ze ten konflikt moze by¢ potencjalnym czynnikiem kryzysu w Polsce, mimo ze
sugerowanie to te nie jest wynikiem implikacji logicznej; (IV) tzw. pyskowka polityczna
inaczej moéwigc bojowa postawa dziataczy partyjnych (lub uczestnikdw komunikowania

politycznego)®%,

Istnieje rowniez szereg wartosciowan typowo negatywnych stosowanych przez poli-
tykow. Anna Czelakowska wskazuje m. in: negatywnie wartosciowanie oponenta wska-
zywanie jego bledow i niewlasciwego postepowania, krytykuje si¢ sposob mowienia (np.:
jazgot, betkot), zachowania osoby (np.: ,,jest Pan bezczelny”), opis sytuacji (np.: nacig-
ganie, ktamstwo)3®®. Czasami w wypowiedziach niektérych politykéw mozna zaobser-
wowac stosowanie wyrazow o zabarwieniu ekspresywnym, przenoszacych wyktadnik
oceniajgcy (np.: bandyckie napady, kompletna destrukcja)®®. W przypadku wypowiedzi
politykéw waznym $rodkiem negatywnego wartosciowania, obserwowanym w wielu wy-
powiedziach politykow, sg presupozyCje — przez nie mozna przekaza¢ informacje¢ nie-

pewna lub catkowicie falszywa, a jednocze$nie wyprze¢ si¢ intencjonalnosci jej

301 E, Kapela, Jezykowe srodki ..., dz. cyt., s. 158.

302 B, Walczak, Co fo jest jezyk polityki?, 2017, s. 20.

308 G, Gazdar, Pragmatics, Implicature, Presupposition and Logical Form, New York 1979, s. 38.

304 A, Awdiejew, Wartosciowanie wymuszone, a szacunek dla odbiorcy w dyskursie politycznym, 2018.

305 A, Czelakowska, Jezykowe srodki wartosciowania negatywnego w wypowiedziach politykéw, An-
nales Academiae Paecdagogicae Cracoviensis, ,,Studia Linguistica IV”, 2008, s. 60-61.

36 5. Grabias, O ekspresywnosci jezyka, Lublin 1981, s. 33; A. Czelakowska, Jezykowe srodki ..., dz.
cyt., s. 60-61.
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wypowiedzenia. Kolejnym sposobem przekazywania warto$ciowania negatywnego sa
metafory, ktore odwotuja si¢ do wiedzy ogolnej, widzenia §wiata czy stereotypow (np.

faryzeizm — jako obtuda przypisywana do postawy polityka)3?’.

Jezyk to kopalnia wiedzy na temat Swiata i cztowieka. Przenosi emocje i zawiera la-
dunki, ktore moga wywota¢ okreslone odczucia. Jest nie tylko wyrazeniem mysli i do-
swiadczen, ale zawiera si¢ w nim do$wiadczenie przesztych pokolen §wiatopogladow,
stereotypéw zachowan ukutych na przestrzeni wiekdéw. Jezyk pozwala ukazywaé jak
dana wspolnota jezykowa interpretuje otaczajgca rzeczywistos¢. Badajac jezyk, mozemy
pozna¢ §wiatopoglady (jako wiasciwy charakter narodow), mozemy opisa¢ wspolnoty
postugujace sie tymi jezykami®%®. System jezykowy to w najczestszym przypadku jedyne
1 niezbedne narze¢dzie komunikacji migdzyludzkiej. JOS mozna zrekonstruowac badajac
wypowiedzi jezykowe (elementy systemu jezyka ktére petnig role no$nikéw obrazow

)30°, Kazda spotecz-

$wiata — m.in. stownictwo, frazeologia, struktura i sktadnia, stylistyka
no$¢, a wiec 1 polityczna mimo uzywania technicznie tego samego jezyka moze posiadac

swoj wlasny jezykowy obraz swiata.

1.7. Big Data

Analizujgc dane z serwisow spotecznosciowych lub innych platform, w ktorych ilo§¢
danych jest ogromna, ciggle ro$nie, jest zmienna, mozemy mowi¢ o wykorzystaniu wiel-
kich zbiorow danych czyli Big Data. Jest to pojecie, ktore zaczeto by¢ uzywane w latach
90. XX wieku. Jedno z pierwszych poje¢ opracowali w 1997 Michael Cox 1 David
Ellsworth. Badacze zdefiniowali poje¢cie Big Data jako duzy zbior danych do analizy,
ktory nalezy zwiekszaé w celu wydobycia danych informacyjnych®°. Kolejna definicje
w 2001 stworzyt analityk Laney Doug, opierajac te definicje o model 3V3', W modelu

tym, aby opisa¢ termin Big Data musimy mie¢ dane posiadajace 3 atrybuty jak Volume

307 A, Czelakowska, Jezykowe srodki..., dz. cyt., s. 60-64.

308 G. Zuk, Jezykowy obraz..., dz. Cyt., s. 239-257.

309 J. Anusiewicz, A. Dabrowska, M. Fleischer, Jezykowy obraz..., dz. cyt., s. 31.

310 M. Cox, D. Ellsworth, Managing Big Data for Scientific Visualization, ACM SIGGRAPH '97
Course #4, Exploring Gigabyte Datasets in Real-Time: Algorithms, Data Management, and Time-Critical
Design, Los Angeles 1997.

8111 . Doug, Data Management: Controlling Data Volume, Velocity, and Variety, ,, Application Deliv-
ery Strategies”, META Group (currently with Gartner), 2001.
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(Objetosé), Variety (Roznorodnosé), Velocity (Szybkos¢ przetwarzania). W 2012 firma
Gartner.com dodata jeszcze dwie charakterystyki jak Variability (Zmiennos¢) i Com-

plexity (Ztozonos$¢).

W dalszych latach pojecie zostato przeksztalcane i pojawity sie definicje Big Data

sformutowane przez firmy, zajmujace si¢ analizg danych.

Firma IBM opisuje Big Data jako struktur¢ r6znorodnych danych, ktore sg genero-
wane z réznych zrodet w duzej ilosci wraz z duzg iloscig. IBM tworzy definicje w oparciu
0 4 charakterystyki: Volume (Objetos¢), Velocity (Szybko$¢ przetwarzania), Variety
(Roznorodnosé), Veracity (Wiarygodnos¢).3L?

SAS tworzy definicje w oparciu o 3 atrybuty Volume (Objetosé), Velocity (Szybkosé
przetwarzania), Variety (R6znorodnos¢) + 2 Variability (Zmienno$¢), Veracity (Wiary-

godnoéé)Le,

Patrzac na powyzsze definicje mozna ustandaryzowac, ze termin Big Data charakte-

ryzuja nastepujace atrybuty:

- Objetos¢ — opisywana jako jeden z atrybutow V — Volume, pokazujaca, ze ilosé

danych jest bardzo dynamiczna i bgdzie rosnac;

- Szybkos¢ — opisywana jako jeden z atrybutow V — Velocity, pokazujaca, ze dane
naplywajg strumieniowo, czg¢sto wymagaja odpowiedniej obstugi w postaci wy-
korzystania nowoczesnych technologii. Czgsto musza by¢ pobierane porcjami w

odpowiedni sposob®*;

- Roznorodnos¢ — opisywana jako jeden z atrybutow V — Variety — wskazujaca, ze
dane moga pochodzi¢ z réznych zZrdodel, czgsto w réznych formach i réznych
strukturach modeli. Przyktadem mogg by¢ dane z dziatéw wewnatrz przedsigbior-

stwa przechowywane w bazach danych, dane ze zrodet zewnetrznych,

312 Big data by IBM, https://www.redbooks.ibm.com/redpapers/pdfs/redp5070.pdf, 20.08.2021.

313 What is Big Data, https://www.sas.com/pl_pl/insights/big-data/what-is-big-data.html, 26.08.2021.

314 M. Tabakow, J. Korczak, B. Franczyk, Big data — definicje, wyzwania i technologie informatyczne,
Uniwersytet Ekonomiczny we Wroctawiu, Wroctaw 2014.
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internetowych (komentarze, fora, blogi, vlogi, itd.), dane z Deep Webu, ktore nie
315

sa indeksowane przez wickszos¢ popularnych wyszukiwarek oraz inne

- Zmiennos$¢ — dane, ktore sg zmiennie w czasie, nat¢zenie naptywu moze by¢ cy-
kliczne lub sezonowe, moze by¢ zwigzane z przemianami gospodarczymi lub nad-

chodzacymi wydarzeniami, na przyktad sprzedaz prezentow w okresie $wigt®!e;

- Zlozonos¢ — jest rowniez powigzana z roznorodnoscig. Dane mogg mie¢ rdzny

format, r6zng strukturg;

- Warto$¢ — prezentujg wartos¢ informacyjng, dajag mozliwo$¢ do wyciggania wnio-
skow na podstawie licznych danych. Wykorzystanie tych wartosci moze da¢
przedsiebiorstwu ogromne korzysci, jak efektywniejszy model biznesowy, sper-

sonalizowane oferty dla klientow, lepsza strategie marketingowa>!’;

Rysunek 25. Ilo$¢ danych w zettabajtach (1024 7 bajtow) utworzonych, przechwy-
conych, skopiowanych i wykorzystanych na calym §wiecie w latach 2010-2025.
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Zrédlo: llosé danych w zettabajtach , www.statista.com, 26.08.2021.

315 B, He, M. Patel, Z. Zhang, K.C.C Chang, Accessing the deep web, Communications of the ACM,
New York, USA, 2007, nr 50 (5), s. 94-101.

816 M. Tabakow, J. Korczak, B. Franczyk, Big data..., dz. cyt., s.142.

817 M. Tabakow, J. Korczak, B. Franczyk Big data..., dz. cyt., 5.143.
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IBM podaje nastepujace korzysci z wykorzystania analizy Big Data

318.

Wspieranie decyzji w czasie rzeczywistym, kiedykolwiek i gdziekolwiek;

Korzystanie ze wszystkich rodzajéw informacji, ktére mozna wykorzystac

w podejmowaniu decyzji w oparciu o dane;

Danie ludziom na r6znych stanowiskach mozliwos¢ odkrywania i anali-

zowania informacji oraz oferowania innym spostrzezen;

Optymalizowanie r6znych rodzajow decyzji, niezaleznie od tego, czy sa
podejmowane przez osoby fizyczne, czy w zautomatyzowane systemy

Z wykorzystaniem wnioskéw opartych na analityce Big Data;

Zapewnienie wgladu ze wszystkich perspektyw 1 horyzontow czasowych,
od raportow historycznych, do analiz w czasie rzeczywistym oraz do mo-

delowania predykcyjnego;

Poprawianie wynikéw biznesowych i zarzadzanie ryzykiem.3°

Niektore prace wskazuja, ze wadami analiz Big Data moze by¢ obawa klientow

0 swoje dane, badZ powodowanie uzaleznien zakupowych po proponowaniu przez algo-

320

rytm innych produktéw, ktorych moga wcale nie potrzebowac™".

W polityce rowniez istnieje wiele prac zwigzanych z wykorzystaniem analiz Big

Data. E. Colleoni, A. Rozza, A. Arvidsson w swojej pracy przedstawiaja klasyfikacje

wyborcow USA ze wzgledu na poglady polityczne, z podzialem na Republikanow 1 De-

mokratow, wykorzystujac do tego dane z serwisu Twitter oraz Big Data wraz z budowa-

niem modeli predykcyjnych®2!. Inny przyktad wykorzystania analiz z danych z social me-

didw w polityce to prace A. Jungherra (okoto 115 prac zwigzanych z wykorzystaniem

318 Big data by...dz. cyt., 20.08.2021.

319 Big data by...dz. cyt., 20.08.2021

320 T, M. Le, S.Y. Liaw, Effects of Pros and Cons of Applying Big Data Analytics to Consumers Re-
sponses in an E-Commerce Context, ,,MDPI”, 2017, nr 9(5).

2L E. Colleoni, A. Rozza, A. Arvidsson, Echo Chamber...dz. cyt.
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Twittera w polityce)®??. Praca E. Bellio, G, Crestini, A. Arkoudas pokazuje z kolei wy-

korzystanie Twittera przez politykéw w kampanii wyborczej 2016 w USA3%,

W polskiej literaturze na szczego6lng uwage zastuguja opracowania W. Gogotka, ktory
w swoich pracach wydobywa warto$ciowe dane do wyciggania wnioskow, tworzac ter-
min rafinacji danych 324, P. Kuczma w swoich pracach®?® wskazat, ze dane z sieci rowniez
te generowane przez uzytkownikoéw Internetu, sa wiarygodnym zrodtem informacji.
D. Jaruga wraz z W. Gogotkiem wykorzystujac Big Data zajmowali si¢ znalezieniem
wyrazen — sentymentow, ktore niosg okreslony tadunek emocjonalny (pozytywny, nega-
tywny, badz neutralny.3?® Warto zwréci¢ uwage na niezwykle istotne spostrzezenie: Fun-
damentalnym warunkiem powodzenia RI [rafinacji informac;ji] jest dysponowanie dosta-
teczng iloscig informacji, by przekroczy¢ prog nieufnosci do uzyskanych wynikow pozwa-
lajgcych na uzyskanie wiarygodnych wynikow, np. predykcje zjawiska. System musi ,, sie

uczy¢” — osiggaé zakladang statystyczng istotnos¢®?.

1.8. Kluczowe pojecia i definicje

Najwazniejsze pojecia 1 zwigzane z nimi teorie, uzywane w niniejszej pracy zostaly
juz zaprezentowane, jest jeszcze jednak kilka poje¢ z roznych dziedzin, na ktére warto

zwrdci¢ uwagg.

Media spolecznosciowe — A. Kaplan, M. Haenlein zdefiniowali media spoteczno-
sciowe jako grupe bazujgcych na internetowych rozwigzaniach aplikacji, ktore opierajg
sie na ideologicznych i technologicznych podstawach Web 2.0 i ktore umozliwiajg stwo-
rzenie i wymiane tresci wygenerowanych przez uzytkownikéw w sieci>?®. Encyklopedia
PWN definiuje media spotecznosciowe jako: technologie internetowe i mobilne, umozli-

wiajqce kontakt pomiedzy uzytkownikami poprzez wymiane informacji, opinii i wiedzy.3?®

322 A, Jungherr, Twitter in Politics ..., dz. cyt.

32 E, Bellio, G. Crestini, A. Arkoudas, Twitter and..., dz. cyt.

324W. Gogolek, Rafinacja informacji ..., dz. cyt., s. 229-238.; W. Gogotek, Potencjaf informacyjny
.., dz. cyt., s. 253-263.;W. Gogotek, i inni, Z badar nad ..., dz. cyt., s. 31-43, http://studiamedioznaw-
cze.pl/article.php?date=2015_3_62&content=gogolek&Ilang=pl, 10.08.2021.

325 P, Kuczma, W. Gogotek, Web Information ..., dz. cyt., s. 241-263.

326 W. Gogotek, D. Jaruga, Z badar ... dz. cyt, 2016; http://studiamedioznawcze.pl/ar-
ticle.php?date=2016_4_67&content=gogolek&lang=pl, 10.08.2021.

327 W. Gogotek, D. Jaruga, Z badar..., dz. cyt., s. 110.

328 A, M. Kaplan, M. Haenlein, Users of the world, unite! The challenges and opportunities of Social
Media, ,.Business Horizons”, nr 53(1), 2010, s. 59-68.

329 Media Spoteczno$ciowe, sjp.pwn.pl/slowniki/media spoteczno$ciowe.html, 13.09.2021.
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NLP (ang. Natural Language Processing) powstato w latach 50. jako skrzyzowanie
sztucznej inteligencji (ang. Artificial intelligence) i lingwistyki. NLP r6znito si¢ pierwot-
nie od wyszukiwania informacji tekstowych (IR, ang. information retrieval), ktore uzywa
wysoce skalowalnych technik opartych na statystykach do efektywnego indeksowania
I wyszukiwania duzych ilo$ci tekstu. Z czasem jednak NLP i IR nieco si¢ zblizyly. Obec-
nie NLP wywodzi si¢ z kilku bardzo réznorodnych dziedzin, co wymaga od dzisiejszych

badaczy i programistow NLP znacznego poszerzenia swojej bazy wiedzy.33°

Rafinacja duzych zasobow sieciowych odnosi si¢ procesu pozyskiwania ze zbioréw
danych cennych informacji — nickiedy wymaga to wielu przeksztatcen i potgczen zbiorow

danych®1,

Internet i Sie¢ dwa pojecia, ktore czesto stosowane sg zamiennie w celu utatwienia
I tak tez beda stosowane w niniejszej pracy. W powszechnym (bardziej praktycznym)
uzyciu pierwsze pojecie zwykle odnosi si¢ do kwestii technicznych, drugie za$ do relacji
spotecznych®®2, Internet to rozbudowany uktad swiatowych sieci komputerowych, ktory
nie posiada uporzqdkowanej ani hierarchicznej struktury, organu zarzqdzajqcego (kazda
z sieci jest administrowana oddzielnie) oraz formalnego wiasciciela®®. Sie¢ natomiast
(w rozumieniu sie¢ komputerowa) to wedtug definicji PWN: zestaw sprzetu i oprogra-
mowania pozwalajqcy przekazywaé informacje miedzy komputerami (zwanymi weztami

sieci komputerowej)3**,

Modelowanie predykcyjne jest powszechnie stosowang technikq statystyczng do
przewidywania przyszlych zachowar®®. Metody i techniki modelowania predykcyjnego
to forma technologii eksploracji danych, ktora dziatajac poprzez analiz¢ historycznych
danych oraz danych biezacych, poprzez generowanie modelu pomaga przewidywac przy-

szte wyniki. W modelowaniu predykcyjnym zbierane sa dane (wej$cia modelu), tworzony

330 p_ M. Nadkarni, L. Ohno-Machado, W. W. Chapman, Natural language processing: an introduc-
tion, Journal of the American Medical Informatics Association, 2011, nr 18(5), s. 544-551.

331 W. Gogotek, Rafinacja duzej ..., dz. cyt.

332 M. Gosek, Cyfrowy uczen, Dylematy mediatyzacji, Akapit, Torun 2020.

333 A, Adamski, Mediaw ..., dz. cyt., s. 28.

334 Definicja Sieci PWN, https://encyklopedia.pwn.pl, 22.03.2022.

335 Predictive modeling, www.gartner.com/en/information-technology/glossary/predictive-modeling,
13.09.2021.
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jest model statystyczny, dokonywane jest prognozowanie, a model jest weryfikowany

(lub modyfikowany) w przypadku dostepnosci dodatkowych danych.

1.9. Podsumowanie rozdzialu

Podsumowujac, w rozdziale 1. skupiono si¢ na opisie mediéw, mediatyzacji oraz
szczegblng uwage poswigcono modelom komunikacji w tym modelowi Lazarsfelda
I Katza, ktory wprowadzat podejscie sondazowe i koncentrowat si¢ na zastosowaniu me-
tod statystycznych, ilosciowych oraz jakosciowych. Rozwinigto w tym rozdziale aspekty
systemu spotecznego, medialnego, ale przede wszystkim skupiono si¢ na systemie poli-
tycznym, ktory jest zwigzany z niniejszg pracg. Omowiono kwestie $cisle zwigzane za-
réwno z jezykiem, jak i wykorzystaniem technologii umozliwiajagcymi przetwarzaniem

duzych zbioréw danych okreslanych jako Big Data.
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Rozdzial 2. Mediatyzacja polskiej polityki

2.1. Przemiany spoleczno-gospodarcze w Polsce w latach po 1989 roku

Polska przed 1989 r. tak, jak wiele innych panstw byta pod rzagdami niedemokratycz-
nymi, komunistycznymi, w ktéorym panowala cenzura, brak wolnych wyborow, konsty-
tucyjne uznaniem przewodniej roli partii komunistycznej oraz umacnianie przyjazni
i wspolpracy ze Zwiazkiem Sowieckim jako Polska Rzeczpospolita Ludowa (PRL)%3,
W drugiej potowie lat 70 z chwilg pojawienia si¢ w Polsce zorganizowanej opozycji, jed-
nym z gtéwnych jej celow bylto si¢ demaskowanie fatszerstw i przektaman dokonywa-
nych przez rzadzaca Polska Zjednoczong Partie Robotniczg (PZPR) sprawujaca rzady
w PRL w latach 1948-1989%%. Masowe protesty z lat 1956, 1968, 1970 i 1976 oraz opér
spoteczenstwa spowodowat zmiany gospodarcze w Polsce®®. Zmiany polityczne w Pol-
sce zostaly uwienczone kompromisem podczas obrad Okragtego Stotu pomiedzy wia-
dzami komunistycznymi, a opozycja solidarno$ciowa. Po 1989 roku zaczat si¢ dlugo-
trwaty, majacy istotny wptyw na wigkszo$¢ aspektow zycia spotecznego i gospodarczego,
proces przechodzenia polskiej gospodarki z systemu gospodarki centralnie sterowanej do
systemu gospodarki kapitalistycznej (wolnorynkowej). Transformacji tej towarzyszyta

réwniez transformacja ustrojowa. 3

33 polska Rzeczpospolita Ludowa, https://polskiemiesiace.ipn.gov.pl/mie/wszystkie-wydarze-
nia/czerwiec-1989/polska/historia/117922,PRL-Polska-Rzeczpospolita-Ludowa.html, 20.06.2022.

337 A. Dudek, Historia polityczna Polski 1989-2012, Znak, Krakow 2013, s. 33-34.

338 PRL czerwiec 1989, https://polskiemiesiace.ipn.gov.pl/mie/wszystkie-wydarzenia/czerwiec-
1989/polska/historia/117922,PRL-Polska-Rzeczpospolita-Ludowa.html, 20.06.2022.

339 J, Kalinski, Z. Landau, Gospodarka Polski w XX wieku, Polskie Wydawnictwo Ekonomiczne,
Warszawa 2003, s. 369.
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2.2. Polityka w latach od 1989 do aktualnego stanu (2021)

Pod koniec sierpnia 1989 r. 6wczesny premier Tadeusz Mazowiecki zaprezentowat
szereg reform politycznych 1 gospodarczych. W poczatkowej fazie nastgpity zmiany per-
sonalne oraz organizacyjne w najwazniejszych instytucjach panstwowych, ktérych celem
bylo ograniczenie wptywu komunistow. W sprawach gospodarczych kluczowa rolg po-
wierzono Leszkowi Balcerowiczowi. Na poczatku 1990 roku Polska Zjednoczona Partia
Robotnicza (PZPR) zostala rozwigzana — czgs$¢ czlonkdéw utworzyla partie o nazwie So-
cjaldemokracja Polska (SdRP). Partia Zjednoczone Stronnictwo Ludowe (ZSL) zostata
przeobrazona w Polskie Stronnictwo Ludowe (PSL). Powstawaty nowe partie, ktore sku-
piaty przedstawicieli dawnej opozycji. Zwyciestwo Lecha Walesy i przegrana T. Mazo-
wieckiego w wyborach prezydenckich w 1990 r. poglebily proces spolaryzowania obozu
antykomunistycznego. T. Mazowiecki zlozyt rezygnacj¢ z funkcji premiera, a na jego
miejsce zostal wybrany Jan Krzysztof Bielecki. Nastgpowaly czgste spory w koalicji rza-

dzacej, co wptyneto na niska frekwencje wyborow parlamentarnych w 1991.

Rysunek 26. Uzyskane mandaty do Sejmu w 1991[frekwencja].

1991 [43,2%]

60

Mandaty
&

=]
=1

0
1991 [43,2%]

Komitet wyborczy

Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22) z wykorzystaniem biblioteki
ggplot2.

Najwigcej gloséw otrzymata partia Unia Demokratyczna (UD) T. Mazowieckiego
oraz postkomunistyczny Sojusz Lewicy Demokratycznej (SLD), skoncentrowany wokot

Aleksandra Kwasniewskiego. Prezesem Rady Ministrow zostal Jan Olszewski z partii
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Porozumienie Centrum (PC) — w sktad Rady Ministrow nie powotano L. Balcerowicza.
Rzad J. Olszewskiego popadt w konflikt z prezydentem L. Walgsa oraz parlamentem
| zostal odwotany ze stanowiska w czerwcu 1992 r. Po nieudanej probie stworzenia rzadu
przez Waldemara Pawlaka (PSL), rzad zostal sformowany przez Hann¢ Suchocka (UD).
Rzad H. Suchockiej zostal odwotany w maju 1993 r.

Rysunek 27. Uzyskane mandaty do Sejmu w 1993 [frekwencja].
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Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22) z wykorzystaniem biblioteki
ggplot2.

W wyborach we wrzesniu 1993 r. zwyciezylo ugrupowanie SLD, a klegske poniosty
ugrupowania postsolidarnosciowe. Urzad Prezydenta RP pozostat w rgkach dawnej opo-
zycji. Spoleczenstwo byto zmeczone oraz zdezorientowane niejasnymi sporami politycz-
nymi oraz przeprowadzonymi reformami gospodarczymi, przez co wybrato ugrupowania
lewicowe, ktore przekonywaty bezbolesnymi zmianami systemowymi. W 1993 r.
W. Pawlak zostal wybrany na Prezesa Rady Ministrow — rzad zostal sformowany przez
koalicje SLD 1 PSL. W 1995 r. W. Pawlak po wotum nieufnos$ci zostat odwotany i jego
miejsce zajal Jozef Oleksy — niecaly rok pozniej z powodu pojawienia si¢ zarzutow
0 szpiegostwo J. Oleksy podat si¢ do dymisji. Jego miejsce zajat Wiodzimierz Cimosze-
wicz. Skuteczna kampania w 1995 r. data wygrang A. Kwasniewskiemu na urzad Prezy-

denta RP. Lewica odzyskata wtadze¢ w parlamencie i objeta urzad prezydencki. W 1997
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r. uchwalono demokratyczng Konstytucje Rzeczypospolitej Polskiej. Po 6 latach od po-

wstania solidarnosciowych rzadow, te ponownie znalazly si¢ w opozycji.

W 1996 r. partia Akcja Wyborcza (AWS) zyskiwata poparcie wsrdd spoteczenstwa
i w kolejnych wyborach objeta koalicyjng wiadze wraz z Unig Wolnosci (UW).

Rysunek 28. Uzyskane mandaty do Sejmu w 1997[frekwencja].
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Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22) z wykorzystaniem biblioteki
ggplot2.

W 1997 r. wybrano rzad Jerzego Buzka, a funkcje ministra finanséw objat ponownie
L. Balcerowicz (UW). Pod wptywem pogorszenia si¢ sytuacji gospodarczej, niesprawnie
wdrazanych reform i przejawow korupcji, wewnetrzne spory koalicyjne doprowadzity
w 2000 r. do ustapienia L. Balcerowicza z funkcji ministra finanséw. W nastgpnych wy-
borach zmeczone politycznymi niesnaskami oraz trudng sytuacja ekonomiczng spote-
czenstwo opowiedzialo sie na kontynuacja prezydentury A. Kwasniewskiego.>*® Dnia

2.03.1999 po latach staran i zabiegdw dyplomatycznych Polska zostata przyjeta do
NATO.

840 J, Kalinski, Z. Landau, Gospodarka Polski ..., dz. cyt., s. 369-372.
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Gléwne pozytywne zmiany polityczno-gospodarcze po 1989 roku 34L:

szybkie zrownowazenie rynkow, zwtaszcza dobr konsumpcyjnych;

- zdlawienie hiperinflacji i usuniecie ryzyka zupetnego rozchwiania sig systemu go-

spodarczego;
- stabilizacja pienigdza;

- uwolnienie cen, konsekwencjq czego bylo przywrocenie stosunkow pienigznych
I otwarcie gospodarki, co przyczynito sie do racjonalizacji wyceny zasobow go-

spodarczych oraz decyzji mikroekonomicznych;

- poddanie przedsiebiorstw presji konkurencyjnej w wyniku czego znaczgco wzrost

eksport na rynki zachodnie;
- zrownowazenie budzetu.

Natomiast do negatywnych skutkow powinno sie przede wszystkim zaliczy¢342:

spadek poziomu produkcji i Produktu Krajowego Brutto;

- destrukcje znacznej czesci potencjatu gospodarczego przedsiebiorstw panstwo-

wych oraz upadek wielu obszarow produkcji krajowej;
- obnizenie si¢ plac realnych i poziomu konsumpcji;
- zmaczqgcy wzrost bezrobocia.

2.3.  Sytuacja spoleczna po 1989 roku

Mimo, ze proces transformacji dokonat si¢ gtownie w plaszczyznie politycznej, przej-
scie z totalitaryzmu i1 dyktatury do demokracji 1 panstwa prawa spowodowalo szereg

zmian w spoteczenstwie.

W pierwszej potowie lat 90-tych nastapit szereg zmian spotecznych. Przede wszyst-

kim nasility si¢ dysproporcje w rozwoju gospodarczym, skutkiem czego byt proces

341 G. Kotodko, Transformacja gospodarki polskiej. Sukces czy porazka?, BGW, Warszawa 1992; M.
Dahl, Wphyw transformacji ekonomicznej na sfere spoteczng w Polsce po 1989 roku, My$l Ekonomiczna i
Polityczna, 2010.

32 G. Kotodko, Transformacja gospodarki ..., dz. cyt.; M. Dahl, Wplyw transformacji ..., dz. cyt.
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materialnego rozwarstwienia spoteczenstwa oraz pogorszenie sytuacji wielu gospodarstw
domowych. Do 1994 r. poziom bezrobocia wzrést od 0,3% do 16%, w kolejnych latach
nastgpito odwrocenie tego trendu — do konca 1998 poziom ten spadt do 10,4%, by potem
z kolei podnies¢ si¢ do poziomu 20,6% w roku 2004, na co wplynela perspektywa czton-
kostwa w Unii Europejskiej. W 1997 r. 13,3% gospodarstw domowych mogto by¢ skla-
syfikowane w granicy ustawowego ubdstwa (posiadatlo prawo do ubiegania si¢ o $wiad-
czenia spoteczne) — do konica 2004 r. odsetek ten wzrdst do 19,2%343. Najgorsza sytuacja
panowala na wsiach, szczegolnie w stabo rozwinigtych rolniczo czes$ciach potnocne;j
I potnocno-wschodniej Polski. Wzrost bezrobocia spowodowal wzrost ubostwa oraz
biedy. Ograniczenia budzetowe na ochrong¢ zdrowia doprowadzity do deficytu ustug
ochrony zdrowia, co spowodowato szybka komercjalizacje ustug medycznych, ktora stata

si¢ dostepna tylko dla zamozniejszej czesci spoteczenstwa. 34

W sferze spotecznej zaobserwowano gwaltowny wzrost aspiracji edukacyjnych oraz
zdobycia wyksztalcenia. Zmniejszyt si¢ udzial oséb z wyksztatlceniem podstawowym,

przy zwiekszeniu odsetka 0sob posiadajacych wyksztatcenie $rednie i wyzsze3*®.

Kolejnym szczegdlnym osiggnigciem byta mozliwos¢ realizacji podstawowych praw

czlowieka i demokratyzacji zycia spotecznego, o ktore naréd polski od lat walczyt34°.

Biorac pod uwage negatywne 1 pozytywne aspekty zmian mozna uznac, ze sfera spo-
leczna najbardziej ucierpiata przy transformacji systemu¥’. Zjawiska, ktore dotknety
spoleczenstwo (czgsto w nierownym stopniu), zarbwno w obszarze politycznym, jak i go-
spodarczym, doprowadzity do nieufnosci wobec politykéw 1 calego porzadku demokra-

tycznego.

343 E. Mikuta, Spoteczny wymiar transformacji, Uniwersytet Rzeszowski, 2004, s. 265.

344 M. Dahl, Wphyw transformacji ..., dz. cyt.

345 M. Dahl, Wphw transformacji..., dz. cyt., s. 41.

346 H, Skorowski, Polskie przemiany w perspektywie politologiczno-socjologicznej, ,,MAZOWSZE
Studia Regionalne”, 2014, nr 15.

347 M. Dahl, Wptyw transformacji..., dz. cyt., s. 41.
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Rysunek 29. Uzyskane mandaty do Sejmu w 2001[frekwencja].
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Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22) z wykorzystaniem biblioteki
ggplot2.

Po marginalizacji w 2000 r. i pdzniejszym upadku partii AWS oraz UW w 2001 r.
powstaly nowe organizmy: Platforma Obywatelska (PO) oraz Prawo 1 Sprawiedliwos¢
(PiS). W wyborach parlamentarnych 23 wrze$nia 2001 wygrala koalicja SLD i1 Unia
Pracy (UP) uzyskujac 41,04% gloséw. Do parlamentu weszty Platforma Obywatelska
(12,68%,) Samoobrona (10,2%), Prawo 1 Sprawiedliwos¢ (9,5%), Liga Polskich Rodzin
(7,97%), Polskie Stronnictwo Ludowe (8,98%) Do parlamentu nie dostaty si¢ AWS
(5,6%) i Unia Wolnosci (3,2%), ktore nie osiggnety progu wyborczego.3*® W 2001 r. zo-
stat wprowadzony mechanizm subwencji — finansowania partii politycznych z budzetu
panstwa, przyczyniajac si¢ do wzmocnienia partii i po cze¢$ci wyrownania zasobow fi-
nansowych. Po 24 latach polskiej demokracji zmienila si¢ pozycja lideréw niektorych
partii i zarysowaly pewne zwigzane w tym procesy: pierwszy — Wzmaocnienie pozycji sta-
tutowych, drugi — utrzymywanie si¢ lidera przez dtuzszy okres, trzeci — silne utozsamia-

nie partii z jej liderem3*°. Widoczne stalo sie zjawisko tzw. ang. leader effect rozumiane

348 A, Dudek, Historia polityczna ..., dz. cyt., s. 441-442.
39 A, Nyzio, W stabosci sita. Bilans ewolucji polskich partii politycznych i w latach 1989-2013, ,,Po-
lityka wewnetrzna i bezpieczenstwo”, 2014, nr 2, s. 204-208.
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jako wplyw osoby na przywodztwo, na poparcie dla jego partii lub glosowanie przeciwko
osobie lidera konkurencyjnego podmiotu®®°. 7-8.06.2003 Polacy w referendum opowie-
dzieli si¢ za wstapieniem Polski do Unii Europejskiej. 1.05.2004 Rzeczpospolita Polska
przystapita do Unii Europejskiej®!. Dzien pozniej rzad Leszka Millera (SLD) podat si¢
do dymisji. 13.06.2004 odbyly si¢ pierwsze wybory do Parlamentu Europejskiego.

Rysunek 30. Uzyskane mandaty do Sejmu w 2005 [frekwencjal].
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Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22) z wykorzystaniem biblioteki
ggplot2.

W wyborach parlamentarnych w 2005 r., wygralo Prawo 1 Sprawiedliwos$¢ uzyskujac
26,99% glosoéw 1 155 mandatéw w Sejmie. Tuz za PiS znalazta si¢ Platforma Obywatel-
ska, ktora otrzymata 24,15% gloséw (133 mandaty). W 2005 wybory prezydenckie wy-
grat Lech Kaczynski (PiS), pokonujac w II turze Donalda Tuska (PO). 5.05.2006 roku
powotano koalicje, a funkcje wicepremierow otrzymali politycy — Roman Giertych i An-
drzej Lepper, uznawani za kontrowersyjnych. Koalicja rzadzaca rozpadta si¢ 1 7.09.2007

roku Sejm podjat decyzje o skroceniu kadencji®®?.

350 W. Peszynski, Personalizacja politycznych preferencji, ,,Preferencje Polityczne. Postawy — identy-
fikacje — zachowania”, 2012, nr 3, s. 181-183.

51 A, Dudek, Historia polityczna..., dz. cyt., s. 452.

32 A Dudek, Historia polityczna..., dz. cyt., s. 559, 590.

91



Rysunek 31. Uzyskane mandaty do Sejmu w 2007 [frekwencjal].
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Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22) z wykorzystaniem biblioteki
ggplot2.

Wybory parlamentarne przeprowadzone 21.10.2007 wygrata PO, uzyskujac 41,51% gto-
sow, dato to 210 mandatow w Sejmie. Kolejne miejsce uzyskato PiS (32,11%), co prze-
lozylo si¢ na 166 mandatow poselskich. Na kolejnym miejscu uplasowata si¢ koalicja
Lewica i Demokraci (SLD, SDPL, PD, UP), zdobywajac 13,2% glosow — 53 mandaty
poselskie. Do Sejmu weszto rowniez PSL, uzyskujac 8,91% glosow — 31 mandatow. Do
Sejmu nie weszly za$ wspolrzadzace w poprzedniej kadencji LPR i Samoobrona, ktore
nie przekroczyty progu wyborczego (5%)%2. Partia PO utworzyta rzad w koalicji z PSL.
Premierem rzadu zostat D. Tusk, a wicepremierem 1 ministrem gospodarki W. Pawlak
(PSL). W Senacie za$ bezwzgledna wickszos¢ zdobyta PO, | tura przedterminowych
wyboréw prezydenckich byta zwigzana z katastrofag samolotu 10.04.2010 i $miercig Pre-
zydenta RP Lecha Kaczynskiego wraz z 95 osobami. W wyborach prezydenckich w II

turze zwyciezyt Bronistaw Komorowski uzyskujac 53,01% glosow.3*®

358 A. Dudek, Historia polityczna..., dz. cyt., s. 598-599.
34 A Dudek, Historia polityczna..., dz. cyt., s. 598-599.
35 A Dudek, Historia polityczna..., dz. cyt., s. 628.
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Rysunek 32. Uzyskane mandaty do Sejmu w 2011 [frekwencja].
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Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22) z wykorzystaniem biblioteki
ggplot2.

Wybory parlamentarne przeprowadzone 9.10.2011 wygrata PO z 39,18% glosami, co
dato 207 mandatow. Drugie miejsce zajeto PiS z 29,89% glosoéw, co przyniosto 157 man-
datoéw. Kolejne miejsca zajal Ruch Palikota zdobywajac 10,02% gtosow i1 40 mandatow.
Do Sejmu weszto rowniez PSL z 28 mandatami uzyskujac 8,36% gtoséw oraz SLD uzy-
skujac 8,24% glosoéw, co przetozylo si¢ na 27 mandatéw. Partia PO utworzyta ponownie
rzad w koalicji z PSL. Premierem nowego rzadu ponownie zostat D. Tusk, a prezes PSL
W. Pawlak znéw zostat wybrany wicepremierem i ministrem gospodarki. W Senacie po-
nownie bezwzgledng wigkszos¢ mandatéw zdobyla PO. W wyborach prezydenckich
w 2015 w II turze zwyciezyt Andrzej Duda z obozu PiS uzyskujac 51,55% glosow 1 wy-

grywajac z urzedujacym prezydentem B. Komorowskim.
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Rysunek 33. Uzyskane mandaty do Sejmu w 2015 [frekwencja].
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Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22) z wykorzystaniem biblioteki
ggplot2.

Kolejne wybory parlamentarne zostaty przeprowadzone 25.10.2015. Do Sejmu weszto 5
partii. Komitet Prawo i Sprawiedliwos$¢ uzyskat najwigcej gtoséw — 37,58% glosoéw (235
mandatéw poselskich), a ponadto jako pierwszy obdz rzadzacy po 1989 roku zdobyt
wickszo$¢ umozliwiajaca sformowanie samodzielnego 1zadu®®. Do Sejmu dostaly sie
takze: Platforma Obywatelska, Kukiz’15, Nowoczesna i PSL. Poza parlamentem znalazta

si¢ Lewica. Premierem zostata Beata Szydlo, ktéra zostata zastapiona w 2017 roku przez

Mateusza Morawieckiego.

%6 |, Garlicki, Polskie prawo konstytucyjne. Zarys wyktadu, Wolters Kluwer, 2020, s. 37-39, 475-
478.
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Rysunek 34. Uzyskane mandaty do Sejmu w 2019 [frekwencja].
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Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22) z wykorzystaniem biblioteki
ggplot2.

Kolejne wybory parlamentarne zostaty przeprowadzone 13.10.2019. Do Sejmu we-
szto 5 partii. Zwycigskim ugrupowaniem okazato si¢ Prawo i1 Sprawiedliwos¢, ktore wy-
stawito wspdlng list¢ z koalicjantami w postaci Solidarnej Polski i Porozumienia, uzy-
skujac 43,59% gloséw (co daje 235 mandatéw), po raz drugi zdobywajac wickszos¢
umozliwiajacg sformowanie samodzielnego rzadu. Do Sejmu dostaly si¢ rowniez: Koali-
cja Obywatelska (sktadajaca si¢ z Platformy Obywatelskiej, Nowoczesnej, Inicjatywy
Polskiej oraz partii Zieloni) (27,40%), Sojusz Lewicy Demokratycznej (sktadajacy sie
z Sojuszu Lewicy Demokratycznej, Wiosny oraz Lewicy Razem) (12,56%), Polskie
Stronnictwo Ludowe (tworzac projekt polityczny Koalicja Polska, wraz z postami z Ku-
kiz 157) (8,55%) 1 Konfederacja Wolnos$¢ i Niepodlegto$§¢ (KORWIN, Ruch Narodowy,

Konfederacja Korony Polskiej) (6,81%). PiS nie zdobyt wigkszosci w Senacie, pomimo
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uzyskania najwiekszej liczby mandatéw. Frekwencja wyniosta 61,74%.%°" Do Sejmu nie
weszly nastgpujace komitety wyborcze: KWW Koalicja Bezpartyjni i Samorzadowcy,
Skuteczni Piotra Liroya-Marca, Akcja Zawiedzionych Emerytow Rencistow, Prawica.
W wyborach prezydenckich w 2020 r. II turze najwigcej gtosow (51,03%) otrzymat po-

pierany przez PiS urzedujacy prezydent A. Duda®®.

Tabela 3. Uzyskane mandaty od 1991 oraz rozklad procentowy w Sejmie.

Komitet Wyborczy Rok [frekwencja] | Mandaty | % mandatéw
Unia Demokratyczna 62 13%
Sojusz Lewicy Demokratycznej 60 13%
Wyborcza Akcja Katolicka 49 11%
Polskie Stronnictwo Ludowe — Sojusz Progra- 48 10%
mowy

Konfeder.acj-a Polski Niep(?dlegiej 1991 [43,29] 46 10%
Porozumienie Obywatelskie Centrum 44 10%
Pozostali [19] 43 9%
Kongres Liberalno-Demokratyczny 37 8%
,Porozumienie Ludowe” 28 6%
NSZZ ,,Solidarnos¢” 27 6%
Polska Partia Przyjaciot Piwa 16 3%
Sojusz Lewicy Demokratycznej 171 37%
Polskie Stronnictwo Ludowe 132 29%
Unia Demokratyczna 74 16%
Unia Pracy 41 9%
Konfederacja Polski Niepodleglej 1993 [52,13%] 22 5%
Bezpartyjny Blok Wspierania Reform 16 3%
Towarzystwo Spoteczno-Kulturalne Mniejszosci 3 1%
Niemieckiej na Slasku Opolskim

Towarzystwo Spoleczno-Kulturalne Niemcow 1 0%
Wojewodztwa Katowickiego

Akcja Wyborcza Solidarnosé 201 44%
Sojusz Lewicy Demokratycznej 164 36%
Unia Wolnosci 1997 [47,93%)] 60 13%
Polskie Stronnictwo Ludowe 27 6%
Ruch Odbudowy Polski 6 1%
Sojusz Lewicy Demokratycznej-Unia Pracy 2001 [46,29%] 216 47%
KWW Platforma Obywatelska 65 14%

%7 Dziennik  Ustaw  Rzeczypospolitej  Polskiej,  http://isap.sejm.gov.pl/isap.nsf/dow-
nload.xsp/WDU20190001955/0/D20191955.pdf, 01.09.2021.

38 Obwieszczenia PKW — Wybory Prezydenta Rzeczypospolitej Polskiej w 2020 r., https://prezy-
dent20200628.pkw.gov.pl/prezydent20200628/pl/obwieszczenia, 01.09.2021
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Samoobrona Rzeczpospolitej Polskiej 53 12%
Prawo i Sprawiedliwos¢ 44 10%
Polskie Stronnictwo Ludowe 42 9%
Liga Polskich Rodzin 38 8%
Komitet Wyborczy Wyborcow ,,Mniejszos¢ Nie- 2 0%
miecka”

Prawo i Sprawiedliwos¢ 155 34%
Platforma Obywatelska RP 133 29%
Samoobrona Rzeczpospolitej Polskiej 56 12%
Sojusz Lewicy Demokratycznej 2005 [40,57%] 55 12%
Liga Polskich Rodzin 34 7%
Polskie Stronnictwo Ludowe 25 5%
Mniejszo$¢ Niemiecka 2 0%
Platforma Obywatelska RP 209 45%
Prawo i Sprawiedliwo$¢ 166 36%
Lewica i Demokraci 2007 [53,88%] 53 12%
Polskie Stronnictwo Ludowe 31 7%
Mniejszo$¢ Niemiecka 1 0%
Platforma Obywatelska RP 207 45%
Prawo i Sprawiedliwos$¢ 157 34%
Ruch _Palikota _ 2011 [48,92%] 40 9%
Polskie Stronnictwo Ludowe 28 6%
Sojusz Lewicy Demokratycznej 27 6%
Mniejszo$¢ Niemiecka 1 0%
Prawo i Sprawiedliwo$¢ 235 51%
Platforma Obywatelska RP 138 30%
KWW Kukiz’15 2015 [50,92%] 42 9%
Nowoczesna Ryszarda Petru 28 6%
Polskie Stronnictwo Ludowe 16 3%
KWW Mnigjszos¢ Niemiecka 1 0%
Prawo i Sprawiedliwo$¢ 235 51%
KKW Kaoalicja Obywatelska PO .N iPL Zieloni 134 29%
Sojus? Lewicy-Demokratycznej 2019 [61,74%] 49 11%
Polskie Stronnictwo Ludowe 30 7%
Konfederacja Wolno$¢ i Niepodlegltosé 11 2%
KWW Mniejszos¢ Niemiecka 1 0%

Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych z pkw.gov.pl (20.11.22).

Wyniki wyboréw do Sejmu IX kadencji pokazuja, ze PiS uzyskato bezwzgledna
wiekszos¢. W najwickszych miastach: Warszawa, £.6dz, Gdansk, Poznan i Szczecin —

Koalicja Obywatelska (KO) uzyskata procentowo lepsze poparcie niz partia rzadzaca.
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Tabela 4. Wyniki glosowania w skali okregow w procentach — liczba mandatow
[uzyskany % poparcia] w 2019.

Okreg PiS KO SLD PSL Konfederacja Inni MN

Bialystok 8 [562%] | 3[21%] 1 [9%] 1 [9%] 1[7%]| O0[1%]| 0][0%]
Bielsko-Biata 1[48%]| 6[27%]| 2[11%] 0 [6%)] 0[7%]| 0[2%]| 0 [0%]
Bydgoszcz 5[36%] | 4[31%]| 2[15%] 1 [9%] 0[7%]| 0[1%]| 0 [0%]
Chelm 8 [60%] | 2 [15%] 1[7%]| 1[12%] 0[6%]| 0[1%]| 0 [0%]
Czestochowa 4[44%] | 2[23%]| 1[16%] 0 [9%] 0[6%]| O0[3%]| 0[0%]
Elblag 4[41%]| 2[28%]| 1[12%]| 1[11%)] 0[6%]| O0[3%]| 0[0%]
Gdansk 4[32%]| 6[41%]| 1[13%] 0 [6%] 1[7%]| O0[0%]| O0][0%]
Kalisz 6 [42%] | 3[25%] | 2[13%]| 1[13%] 0[7%]| 0[0%]| 0 [0%]
Katowice 13 [38%] | 12 [33%] | 4 [16%] 0 [5%)] 1[7%]| O0[3%]| 0][0%]
Kielce 1[55%]| 3[17%]| 1[10%]| 1 [10%] 1[6%]| O0[1%]| 0][0%]
Konin 5[47%]| 2[20%]| 1[15%]| 1[10%] 0[7%]| O0[1%]| 0[0%]
Koszalin 3[37%]| 3[32%] | 1[15%] 1[9%] 0[6%]| 0[0%]| 0 [0%]
Krakéw 12 [47%] | 6 [27%] | 2 [11%] 1 [8%] 1[8%]| O0[1%]| 0][0%]
Krosno 8 [63%]| 2[16%]| O [6%] 1 [8%] 0[7%]| 0[0%]| 0 [0%]
Legnica 6 [42%] | 3[25%] | 2[16%] 1[7%] 0[6%]| 0[3%]| 0[0%]
Lublin 9 [55%] | 3[19%] 1 [8%)] 1 [9%] 1[7%]| O0[1%]| 0][0%]
Lodz 4[33%] | 4[36%]| 2[20%] 0 [5%)] 0[7%]| 0[0%]| 0 [0%]
Nowy Sacz 8[66%]| 1[14%]| 0][6%] 1 [7%] 0[7%]| O0[0%]| O0[0%]
Olsztyn 5[39%] | 3[26%]| 1[14%]| 1[13%] 0[7%]| O0[1%]| 0[0%]
Opole 5[38%]| 4[27%]| 1[12%]| 1[10%] 0[6%]| 0[0%]| 1[8%]
Pita 4[36%] | 3[31%]| 1[13%]| 1[14%] 0[7%]| 0[0%]| 0 [0%]
Piotrkéw Tryb. 6 [56%] | 1[16%]| 1[11%]| 1[10%] 0[7%]| 0[0%]| 0 [0%]
Plock 6 [52%] | 2[17%] 119%]| 1[15%] 0[5%]| 0[2%]| 0 [0%]
Poznah 3[25%)] | 5[45%] | 2 [16%] 0 [6%)] 0[7%]| 0[0%]| 0 [0%]
Radom 6[58%]| 2[17%]| O[7%]| 1[10%] 0[6%]| 0[1%]| 0 [0%]
Rzeszéw 1[62%]| 2 [14%] 1[7%] 1 [8%] 1[8%]| O0[1%]| 0][0%]
Siedlce 9[60%]| 2[14%]| O0[6%]| 1[12%)] 0[6%]| 0[1%]| 0 [0%]
Sieradz 7[50%] | 3[20%] | 1[12%]| 1[10%] 0[6%]| 0[2%]| 0 [0%]
Stupsk 5[36%)] | 5[36%]| 2[12%] 1 [8%] 1[7%]| 0[0%]| O0][0%]
Szczecin 4[35%] | 5[36%]| 2[15%] 1[7%] 0[7%]| 0[0%]| 0 [0%]
Tarnéw 7[60%]| 1[14%]| O0[6%]| 1[13%] 0[7%]| 0[0%]| 0 [0%]
Toruh 6 [40%] | 4[26%]| 2[15%]| 1[11%)] 0[6%]| 0[1%]| 0 [0%]
Walbrzych 4[41%] | 3[32%]| 1[12%] 0 [7%] 0[5%]| 0[2%]| 0 [0%]
Warszawa 12 [34%] | 13 [35%] | 4 [16%] 2 [71%] 1[7%]| 0[2%]| 0][0%]
Wroctaw 5[35%] | 5[33%]| 2[15%] 1 [6%] 1[7%]| O0[3%]| O0][0%]
Zielona Géra 4[34%]| 4[31%]| 2[16%]| 1[12%] 1[7%]| O0[0%]| O0][0%]

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: Dane dot. wynikéw do Sejmu 2019, https://sejmse-
nat2019.pkw.gov.pl/sejmsenat2019/pl/wyniki/sejm/pl , 01.09.2021.
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W polskim Sejmie przy podziale mandatow obowigzuje aktualnie metoda liczenia gtosow
metoda d'Hondta (mimo, Ze nie zawsze tak byto po 1989 r.3%%). Konieczno$¢ jej stosowa-
nia wynika z faktu, ze wg konstytucji wybory do Sejmu sg wyborami proporcjonal-
nymi®®. W przypadku Senatu obowiazuje system jednomandatowych okregéw wybor-
czych — mandat w danym okrggu zdobywa kandydat, ktory zebrat najwigcej glosow; 100
senatoréw wybiera si¢ w stu jednomandatowych okrggach, przy czym kazdy komitet wy-

borczy moze zglosié¢ jednego kandydata w danym okregu®®

. W przypadku wyborow do
Sejmu sytuacja wyglada inaczej. Z 41 okregéw wyborczych wybiera si¢ 460 postow —
ksztatt okregdéw wyborczych reguluje Ustawa z dnia 5 stycznia 2011 r.3%2 W okregach
wielomandatowych, liczba mandatéw zalezy od tego, ilu ludzi w nich mieszka®®®. Metoda
d'Hondta pozwala na rozstrzygniecie, do ktérych komitetow trafiag mandaty z wynikiem
utamkowym. Metoda d’Hondta, w swojej charakterystyce sprzyja wiekszym partiom,
a co za tym idzie zapobiega duzemu rozdrobnieniu partyjnemu — co jest dla niektorych
partii zaleta a dla niektorych wada®“. Jednym z glownych postulatow Kukiz 15° jest
zmiana ordynacji wyborczej na jednomandatowe okregi wyborcze (JOWy)®®®. Przy po-
dziale mandatow, biorg udzial tylko kandydaci z komitetow wyborczych, przekraczaja-
cych w skali catego kraju 5%-owy proég wyborczy oraz w przypadku koalicyjnych komi-
tetow wyborczych, przekraczajacych 8%-owy prog wyborczy>®°. Glosujac na wybranego
kandydata glosujemy na list¢ (komitet wyborczy). Czgsto wsrdd politykow waznym

aspektem jest startowanie z pierwszego miejsca na liscie.

Po otrzymaniu mandatu zgodnie z regulaminami Sejmu moga by¢ tworzone frak-

cje polityczne jak: klub poselski — moze by¢ utworzony z co najmniej 15 postow, lub koto

39 M. Rulka, Proporcjonalne ormuty wyborcze i ich konsekwencje, ,,Studia PRAWNICZE”, 2010, nr
2(184).

360 Na czym polega metoda d'Hondta?, rp.pl, 20.11.2022.

%1 Wybory do Senatu 2019 podziat mandatéw, https:/forsal.pl/artykuly/1420851,wybory-do-senatu-
2019-podzial-mandatow-jak-liczone-sa-glosy.html, 20.11.2022.

%2 Kodeks wyborczy (Dz.U. z 2011 r. nr 21, poz. 113 z pdzn. zm.),
https://isap.sejm.gov.pl/isap.nsf/DocDetails.xsp?id=WDU20110210112, 17.11.2022.

363 Warszawa bedzie mie¢ wigcej postow? PKW wzywa Sejm do korekt, https://warszawa.wybor-
cza.pl/warszawa/7,54420,29066108,warszawa-bedzie-miec-wiecej-poslow-panstwowa-komisja-wybor-
cza.html?disableRedirects=true, 18.11.2022.

364 M. Rulka, Proporcjonalne formuty ..., dz. cyt., s. 152.

365 Dlaczego warto wprowadzié JOW?, http://www kukiz15.org/program/krajowy/jow, 18.11.2022.

3%6 [le mandatow jest do zdobycia w okregach wyborczych?, hitps://www.rp.pl/polityka/art1083171-
ile-mandatow-jest-do-zdobycia-w-okregach-wyborczych, 19.11.2022.
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poselskie (co najmniej 3 postow) 3¢7. Postowie z senatorami mogg tworzy¢ wspolne
kluby, kota lub zespoty parlamentarne®®®. Zgodnie z regulaminem Sejmu parlamentarzy-
sta moze naleze¢ tylko 1 wylacznie do jednego klubu poselskiego lub kota poselskiego.
0d 2001 r partie polityczne, ktore osiggng zadowalajagcy wynik w wyborach, sg finanso-
wane przez panstwo za pomocg subwencji (jest to finansowa zapomoga, nieodptatna
I bezzwrotna dla ich dziatalno$ci) oraz dotacji. Prawo do otrzymania subwencji ma partia,
ktora otrzyma 3% poparcia w catym kraju, oraz koalicja jesli uzyska 6% poparcia®®®. Par-
tie polityczne sg zobowigzane sg do sprawozdawczosci na rzecz Panstwowej Komisji
Wyborczej (PKW) w zwigzku z otrzymaniem $rodkéw z budzetu panstwa, rokrocznie
sporzadzajac sprawozdania zawierajace informacje o otrzymanej subwencji oraz o ponie-

sionych z subwencji wydatkach3'.

Tabela 5. Zestawienie glownych charakterystyk komitetéw wyborczych oraz glow-
nych zalozen programowych w 2019

Komitet wyborczy 2019 | Charakterystyka i krotki opis postulatow

Koalicja Polska, (PSL, | Charakterystyka PSL: Agraryzm, Chrzescijanska demokra-
Kukiz’15) Cja,

Kukiz’ 15: Prawicowy populizm Demokracja bezposred-
1371
nia

PSL opowiada si¢ za protekcjonizmem panstwa w rolnic-
twie, sprzeciwia si¢ aborcji, zwigzkom cywilnym osob tej
samej pici 1 eutanazji. Mimo konserwatywnego charakteru
w kwestiach spolecznych, w przesztosci tworzyta koalicje
rzadowe z centrolewicowym SLD i PO.3"?

Gléwnym postulatem Kukiz’ 15 jest doprowadzenie w Pol-
sce do zmian ustrojowych poprzez wprowadzenie m.in.:

367 Regulamin Sejmu — tekst jednolity, https://www.sejm.gov.pl/prawo/regulamin/kon?7.htm,
19.11.2022.

388 Ustawa o wykonywaniu mandatu posta i senatora, sejm.gov.pl, 19.11.2022.

369 Rozdziat 4 ustawy z dnia 27 czerwca 1997 r. o partiach politycznych (Dz.U. Nr 98, poz. 604),
https://pkw.gov.pl/uploaded_files/1498132393 ustawa_o_partiach_politycznych_- wersja_aktualna.pdf,
08.09.2021.

370}, Zamecki, Spofeczne podstawy tadu politycznego, Wydziat Dziennikarstwa i Nauk Politycznych
Uniwersytet Warszawski, 2011, s. 196-197.

371 Parties and Elections, http://www.parties-and-elections.eu/poland.html, 08.09.2021.

372 A short guide to the Polish political scene, https://notesfrompoland.com/2019/11/13/a-short-guide-
to-the-polish-political-scene, 08.09.2021.
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ordynacji wigkszosciowej w formie jednomandatowych
okregéw wyborczych .37

PiS

Charakterystyka: Narodowy konserwatyzm

W swoim programie wyborczym PiS obiecuje podniesienie
ptacy minimalnej do 4000 zt miesi¢cznie do 2023 roku oraz
dodatkowych miesiecznych wyptat emerytur dla emerytow.
Partia zobowigzuje si¢ réwniez do ochrony tradycyjnego
modelu rodziny i wartosci katolickich oraz kontynuowania
reformy sadownictwa, ktore doprowadzity do konfliktu z
Unig Europejska. Niektérzy czlonkowie partii obiecuja
takze ,,repolonizacje” i ,,0dzyskanie kontroli” nad mediami
po zwycieskich wyborach.3™

Konfederacja

Charakterystyka: Narodowy konserwatyzm, Paleoliberta-
rianizm, Eurosceptycyzm

Konfederacja chce catkowicie zlikwidowa¢ podatek docho-
dowy, a takze wprowadzi¢ dobrowolnos¢ sktadek na ubez-
pieczenie spoteczne ZUS. Jest przeciwna przyjeciu przez
Polske waluty euro, ,,ideologii LGBT i gender”. Zobowia-
zuje si¢ rowniez do liberalizacji dostgpu do broni, ochrony
Polski przed bez spadkowymi roszczeniami majatkowymi
oraz wzmocnienia warto$ci chrze$cijanskich i tradycyjnego
modelu rodziny.3"™

Koalicja Obywatelska
(KO)

Charakterystyka: Liberalny konserwatyzm

Koalicja Obywatelska zobowigzuje si¢ do przywrocenia de-
mokracji 1 praworzadnosci po rzadach PiS, a takze do dal-
szej integracji europejskiej. W swoim programie przedsta-
wia obnizenie podatku dochodowego, a takze wprowadze-
nie dodatkowego swiadczenia finansowego dla 0sob otrzy-
mujacych ptacg minimalng. Zobowiazuje si¢ tez do zlikwi-
dowania wprowadzonego przez PiS zakazu handlu w nie-
dzielg 1 przywroci¢ panstwowe finansowanie procedur in vi-
tro, ktore zostaty zlikwidowane przez obecnie rzadzacq par-
tie. Pod wzgledem energetycznym obiecuje wyeliminowaé
wegiel do 2040 r., ma w planie zalegalizowanie zwigzkow

cywilnych osob tej samej ptci.®"®

SLD

Charakterystyka: Socjaldemokracja

Sojusz Lewicy obiecuje liberalizacje na froncie spolecz-
nym: poluzowanie prawa aborcyjnego w Polsce; poprawa
dostepu do antykoncepcji i edukacji seksualnej;

373 Postulaty Kukiz *15, https://pl.wikipedia.org/wiki/Kukiz%E2%80%9915, 08.09.2021.
374 A short...dz. cyt., 08.09.2021.
375 A short...dz. cyt., 08.09.2021.
376 A short...dz. cyt., 08.09.2021
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wzmocnienie praw LBGT, jak rowniez dazenie do wprowa-
dzenia mozliwo$ci matzenstwa osob tej samej ptci. Partia
zapowiada réwniez bezplatne ztobki, bezplatne positki dla
dzieci w szkotach oraz bezptatny transport publiczny dla
0s6b starszych.3”’

Zrédlo: Opracowanie wlasne na podstawie: A short guide to the Polish political scen, https://notesfrom-
poland.com/2019/11/13/a-short-guide-to-the-polish-political-scene; Parties and Elections

http://www.parties-and-elections.eu/poland.html; wikipedia.org, 08.09.2021.

2.3.  Rozwéj mediéw w Polsce po 1989 roku

W 1990 Sejm przyjat Ustawe o uchyleniu ustawy o kontroli publikacji i widowisk,
zniesieniu organow tej kontroli oraz zmianie ustawy Prawo prasowe — popularnie ustawa
nazywana byla zniesieniem cenzury. Wolny rynek stangt otworem przed wieloma no-
wymi tytutami, m.in. Gazeta Wyborcza, ktdra t¢ szanse wykorzystata. Przejecia wlasno-
sciowe po 1989 spowodowaty wypehienie wolnorynkowej niszy zagranicznymi koncer-
nami, za$ regionalne, mniej wspierane pisma odchodzity w zapomnienie. Na rynku pol-
skich mediéw pojawily si¢ nowe medialne koncerny, stacje radiowe oraz telewizje.
Z pewnoscig duzy wpltyw miala telewizja Polsat, ktéra rozpoczeta nadawanie z koncem
1992 roku. Jako pierwsza telewizja rowniez wprowadzita program typu talk show w za-
chodnim stylu (cho¢ niektérzy badacze medidow za pierwszy program podobnego typu
uznaja Tele Echo z 1956 roku®’8). W 1996 r. zadebiutowata stacja TVN (program infor-
macyjny Fakty, program rozrywkowy Big Brother) i rowniez zaczeta wprowadzac¢ nowe
standardy w Polsce. W 1994 r. powotano Radio Zet. Prasa za$ po 1989 r. stata si¢ popu-
larna 1 uksztaltowata si¢ po likwidacji Robotniczej Spotdzielni Wydawniczej Prasa-

Ksigzka-Ruch. Powstato wiele dziennikéw m.in. Super Express po 1989, Fakt w 2003.37°
Okres 1989-2000 mozemy podzieli¢ na pewne podokresy®:

- Fazal (okres od maja 1989 r. do potowy 1991 r.) — okres entuzjazmu nowych

wydawcow 1 wymuszonych przeksztatcen niektorych starych tytutow;

377 A short...dz. cyt., 08.09.2021

378 J. Konczak, Od Tele-Echa do Polskiego Zoo. Ewolucja Programu TVP, Warszawa 2008, s. 28

379 B, Czechowska-Derkacz, Inforozrywka i tabloidyzacja w polskich mediach po 1989 roku w kontek-
Scie komunikacji politycznej, [w:] J. Kreft, R. Stopikowski (red.), Media, biznes, kultura, Marpress, 2011,
nr2,s. 290-298.

380 R, Filas, Dwadziescia lat przemian polskich mediéw (1989-2009) w ujeciu periodycznym, Zeszyty
prasoznawcze, Krakow 2010, s. 30.
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Mozna wyodrebni¢ réwniez kolejne fazy po roku 200

Faza II (okres od potowy 1991 r. do 1992 r.) — okres pozornej stabilizacji

I podskornych zmian w prasie oraz w radiu;

Faza 111 (okres od 1993 r. do sierpnia 1994 r.) — okres walki o rynek mediow,

szczegblnie audiowizualnych;

Faza IV (okres od wrzesnia 1994 r. do 1996 r.) — okres zagospodarowania

rynku po procesie koncesyjnym oraz szturmu tygodnikow niemieckich;

Faza V (okres od 1997 do 2000 r.) — okres podziatu rynku mediéw i rozwija-
jacej sie specjalizacji.
0381:

Faza VI (okres od 2001 r. do 2003 r.) — okres rozwijajacej dominacji mediow

elektronicznych w okresie kryzysu ekonomicznego;

Faza VII (okres od 2004 r. do 2007 r.) — okres przebudowy oferty tradycyj-

nych medidw wobec przewidywanej inwazji nowych technologii medialnych;

Faza VIII (okres od 2008 do dzi$*®?) — okres realnej konfrontacji mediow tra-

dycyjnych i nowych technologii w okresie spowolnienia gospodarczego.

Prasa codzienna w fazach |-V doznata rewolucji w okresie migdzy 1989 a 2000 r.

Nastgpita zmiana nawykow czytelniczych, czytanych tytutdow, znaczace zmniejszenie

liczby dziennikoéw regionalnych i koncentracja wydawcow, zwykle z udziatem zagranicz-

nego kapitatu. Naktad gazet codziennych spadt z 7,5 mln egzemplarzy w 1989 r. do 3,9

min w 1999 r. Faza VI byta okresem stagnacji zarowno pod wzgledem liczby tytutow,

jak i tacznych naktadow. W fazie VII nastagpita zmiana struktury oferty dziennikow (Kry-

zys platnych regionalnych dziennikéw, rozkwit bezptatnych gazet np. Metro). W fazie

VIII trwat trudny okres dla dziennikéw zaréwno ogdlnopolskich, jak i regionalnych.383

Czasopisma w fazie I-V w poroéwnaniu do dziennikéw codziennych przezywaly

dynamiczny rozwdj oferty i czytelnictwa. W latach 1992-1993 wprowadzano

381 R. Filas, Dwadziescia lat ..., dz. cyt., s. 37.

382

Artykut byt opublikowany w 2010 r., stad data koncowa jest nieznana.

383 R. Filas, Dwadziescia lat..., dz. cyt., s. 30-50.
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miesi¢czniki, od 1995 nastapit rozwdj tygodnikow lub dwutygodnikéw. Czesto na licen-
cjach zagranicznych wprowadzano kalki czasopism duzych doméw wydalniczych. W fa-
zie VI nastgpowata koncentracja duzych doméw wydawniczych. Liczba tytuléw przekro-
czyta 6 tys. w 2003 roku. W fazie VII liczba ta doszta do 6,5 tys.. Gtowny przyrost od-
notowaly tytuly o nizszej czestotliwosci publikacji. W fazie VIII liczba tytulow przekro-

czyla 7 tys.38

Radiofonia w fazie I-V byta reprezentowana od lat 90. przez monopol anten Pol-
skiego Radia, przez nietad okresu przedkoncesyjnego (pirackie badz na granicy legalno-
sci lokalne stacje), przez wprowadzenie od 1994 r. w ramy publicznego nadawcy 4 pro-
gramowo zrdznicowanych anten ogodlnokrajowych sktadajacych si¢ z 17 regionalnych
rozgtosni Polskiego Radia, do ogoélnopolskich stacji komercyjnych jak Radio Zet, RMF
FM, niekomercyjnego katolickiego Radia Maryja i setek innych stacji lokalnych. Faza
VI byla dla radia okresem odnowienia koncesji. W fazie VII stabta silna pozycja Radia
Zet oraz RMF FM na korzy$¢ rozgto$ni lokalnych. W fazie VIII rosta liczba stuchajacych
radia codziennie do 81,4% badanych w 2009 z 76,2% w 2007 r. 38°

Telewizja w fazach |-V podlegata podobnym przemianom, jak radio w Polsce
w tym okresie. Od 1994 r. panstwowa telewizja zostata przeksztatcona w telewizje pu-
bliczng: TVP1 oraz TVP2. Stopniowo przybywato nowych konkurentow, rowniez docie-
rajacych z zagranicy. W fazie VI Polacy stali si¢ fanami ogladania telewizji — wedtug
badan TNS/OBOP byto to $rednio 225 min. dziennie. W okresie kryzysu ekonomicznego
stacje rywalizowaly miedzy sobg. W fazie VII $redni czas ogladania telewizji wzrost do
241 min. dziennie. Nastapit wzrost liczby sieci kablowych np.. Vectra, Multimedia, ktore
czesto mialy w ofercie pakiet z Internetem. W fazie VIII nastapil rozwoj telewizji cyfro-
wej — liczba abonentéw platform cyfrowych wyniosta ponad 5 min.%8¢ W 2020 Cyfrowy
Polsat miat nieco ponad 5 mln aktywnych ustug ptatnej telewizji w systemie abonamen-

towym cyfrowej, Canal + okoto 2,71 mln klientow i subskrybentow (od 2020 nie podaje

384 Tamze.
35 R, Filas, Dwadziescia lat..., dz. cyt., s. 30-50.
38 Tamze.
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tej liczby), Orange miato okoto 995 tys. klientéw ushug telewizyjnych®’. Jesli chodzi

0 telewizje cyfrowa, prognozy, szczegolnie na §wiecie, moga spadac®®,

Internet 1 nowe technologie komunikowania naleza gtéwnie do fazy V. W tym
okresie rozpowszechnita si¢ telefonia mobilna (GSM) — liczba abonentéw z 0,8 mln uzyt-
kownikow w 1997 roku wzrosta do 6,7 mln w roku 2000. Gwaltowny rozw¢j przeszedt
Internet. W Polsce jako symboliczng datg jego powstania w komercyjnej wersji przyjmuje
si¢ 17.08.1991. Wraz z udostgpnieniem narzedzi takich, jak protokot IP, strony WWW
| przegladarki (na poczatku Internet Explorer) zmienial on swojg funkcj¢ z wymiany
poczty elektronicznej stajgc si¢ platformg 1 srodkiem komunikowania masowego. Poja-
wity sie pierwsze portale Wirtualna Polska (1995 r.) , Onet.pl (1996 r.), Interia (1999 r.).
Rozwijaly si¢ gazety w wersji elektronicznej: Gazeta.pl — e-wersja Gazety Wyborczej,
Super Express (1996 r.), Rzeczpospolita (1997 r.).

Glownym problemem w rozwoju byt ograniczony dostep do Internetu. Internet
byl tez powolny, glownie poprzez drogie impulsy wykorzystywane przez modemy tele-
foniczne. W fazie VI regulacje prawne pozwolity na pojawienie si¢ nowych dostawcow
Internetu. Coraz szybciej wkraczat on do polskich domow. W 2003 byto 21,7% internau-
tow. Rownoczesnie rozwijaty si¢ sieci telefonii komorkowej. W fazie VII rosta rola In-
ternetu, w 2007 roku odsetek internautow siegat juz 41,5 %. Rozwijat si¢ Internet szero-
kopasmowy. Nastepowal rozwoj komunikatorow jak Gadu-Gadu, Skype oraz portali spo-
tecznosciowych, jak Nasza klasa, portali zakupowych jak Allegro oraz portali rozrywko-
wych. W fazie VIII odsetek internautow przekraczat 15 min uzytkownikoéw w wieku 15+
(ponad 50%). Nastgpowat wyScig o szybko$¢ dostarczania Internetu migdzy dostawcami
takimi, jak Neostrada, Netia i innymi. Rozwijatl si¢ Internet bezprzewodowy (mo-
bilny).38°

W 2020 r. wedtug GUS ponad 90,4% gospodarstw domowych posiadato dostep

do Internetu®®. Ze wzgledu na okres pandemii cze$é spoleczenstwa musiata

387Do 2027 roku ubedzie 7 mln abonentdéw ptlatnej telewizji w Europie, https://www.wirtualneme-
dia.pl/artykul/do-2027-roku-ubedzie-7-min-abonentow-platnej-telewizji-w-europie, 22.03.2022.

388 Tamze, 22.03.2022.

389 R. Filas, Dwadziescia lat..., dz. cyt., s. 30-50.

3%0 M. Szutiak, Prawie 90% gospodarstw domowych w Polsce ma dostep do szerokopasmowego Inter-
netu - podaje GUS, https://www.telepolis.pl/wiadomosci/prawo-finanse-statystyki/gus-xszerokopasmowy-
internet-90-procent-gospodarstw-d-mowych-w-polsce, 01.09.2021.
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wykorzystywa¢ rozwigzania internetowe. Wedtug badan CBOS w 2020 r. blisko 98%
korzystalo z Internetu w przedziale wiekowym 18-24 lata i 95% w przedziale 25-34 lata.

94% uzytkownikow mialo wyksztalcenie wyzsze.

Rysunek 35. Odsetek korzystajacych z Internetu z podzialem na wiek w 2020 roku

W

18-24 lata 25-34 45-54 55-64 65-T4 75 lat i wiecej

Zrédlo: CBOS Korzystanie z Internetu, Komunikat z badan, Nr 85/2020, ISSN 2353-5822, 01.09.2021.

Rysunek 36.0dsetek korzystajacych z Internetu z podzialem na wyksztalcenie w
2020 roku

94
77 78
54
19
podstawowe gimnazjalne™ zasadnicze srednie wyZsze
rawodowe

Zrédio: CBOS Korzystanie z Internetu, Komunikat z badan, Nr 85/2020, ISSN 2353-5822, 01.09.2021.

W grupie 18-34 lat jest aktualnie blisko 100% korzystajacych z mobilnego, bezprzewo-

dowego Internetu. Coraz ch¢tniej Polacy kupuja przez Internet — w 2020 roku to juz 85%

uzytkownikéw Internetu. 3%

391 Tamze, 01.09.2021.
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Patrzac na wykorzystywanie mediow w konkretnych celach, wartosci przekracza-
jace 50% uzytkownikow Internetu w 2020 roku dotyczyty czytania internetowych wersji
gazet 1 czasopism 51% (spadek z 52% w IV 2018) oraz ogladania przez Internet telewiz;i,
seriali 1 nagran wideo (56% — podobna wartos¢ w V 2019, ale mozna zauwazy¢, ze war-
tosci te od 2006 sukcesywnie rosty). Jesli chodzi o czytanie gazet i czasopism w Interne-
cie to wartosci te od 2006 zawsze oscylowaty w okolicy 50% uzytkownikéw Internetu.
Od 2018 sukcesywnie rosnie tez liczba uzytkownikow ogladajacych transmisje realizo-
wane i1 nadawane przez innych uzytkownikow na zywo. Dodatkowo od 2020 roku —

W zwigzku z pandemig internauci (25%) ogladali msze i nabozenstwa przez Internet.

Rysunek 37. Odsetek korzystajacych z Internetu z podzialem na cel w 2020 roku
oraz wczesniej

Odtzetki cdpowiedz twierdzgeych wedlug termindw badan
Eniz:;:;:'.gu Dot iRgo i i L} Wi v Wil W W I W W n I W Wl
) 06| 07 |08 | D9 | 10 | M M2 |3 | 4| 15| 6 | 17 18 | 19 | 20
crytak{a) Pan(l) internetowe wersje gazet, czasoplsm®
Uzytkownicy g1
intermet 52 45 SH 57 BB 54 B0 L 54 56 51 43 52 -
Dbl dorostych 16 17 Fii] 2B i5 30 34 34 7 a5 33 32 33 - 34
sluchalia) Pan(l) przez intemet radia
Uzytkownicy i)
intermet 25 32 r 41 40 33 31 34 34 i1 30 29 25 28
Dbl dorostych B 12 16 20 Fill 18 18 21 21 20 1% 19 16 19 20
ogladal{a) Pan(l) przez internet telewizje, filmy, serlale, nagrania wideo**
Uzytkownicy 56
intermet 14 13 17 3B 40 40 7 45 47 50 Ak 51 52 56
Dbl dorostych i 5 B 18 21 22 1 27 30 a2 30 34 33 38 38
= exytal{a) Pan{l) blogi
Uzytkownicy i3
intermetis - - - - % 2B 9 30 30 34 33 El 30 29
Dbl dorostych - - - - Fill 15 17 18 19 e Frd e 1% 20 Frd
- ogladak{a) Pan(l) w internecle transmisje realizowane | nadawane na Zywo preez innych uzythownikdw
Uzytkownicy £ry
intern et - - = = = = = = = = = - 25 | 24
Ogbt doroshych - - - - - - - - 16 |18 |25
- oglagdak{a) Pan(l) przez intemnet transmisje mazy dw. lub Innego nabodedstwa
Uzytkownicy 25
interm et - - - - - - - - - - - - - -
Ogbl dorostych - - - - - - - - - - - - - - 17

* W latach 2006 | 2007 uzylidmy sformulowania ,internetowe wersje gazet codziennych®™

== W latach 2006 -2008 uzylidmy sformulowania joglgdata) Pan(l) przez intemet telewizje”

Zrédio: CBOS Korzystanie z Internetu, Komunikat z badan, Nr 85/2020, ISSN 2353-5822, 01.09.2021.

Biorac pod uwagg ostatni rok wida¢, ze pod wzgledem zamieszczania zdjgc 1 filmow,
najwigkszg grupe stanowig uzytkownicy w przedziale wiekowym 18-24 lata (56%). Nie
ma widocznego zwiazku miedzy ogladaniem mszy 1 innych nabozenstw nadawanych na
zywo od wieku — wartosci oscylujg w zakresie 21%-35%. Korelacja odwrotna z wiekiem
ma miejsce w przypadku ogladania przez Internet telewizji, seriali i nagran wideo — naj-

wigcej (ponad 83% udziatu w grupie 18-24 lata — warto$¢ do grupy obejmujacej 65+
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spada wraz z wiekiem). Wartosci oscylujace w przedziale 45%-57% internautow dotycza

czytania internetowych wersji gazet lub czasopism — Rysunek ponize;.

Rysunek 38. Odsetek korzystajacych z Internetu z podzialem na cel i wiek w 2020
roku

Uzytkowmicy internety, kidrzy w clggu ostatniego miesigea:
czytali stuchall ogladall czytali zamieszezall oglgdali oglgdall przez
Intemetowe prez przez blogi w Internecie w internecis internet
wers|e gazet, It erned internet Zrohone transmisje transmisje
Wiek lub czEsopism radia telewizje, przez siebie realizowane | mszy dw. lub
filmmy, zdjecia, filmy | nadawane innego
seriale, na fywo przez | nabozerstwa
nagrania innyeh
wideo uzytkownikdw
w procentach
18-24 lata =1 27 83 45 56 63 22
25-34 50 348 T2 42 40 47 21
35-44 =1 32 L1 a0 24 ar 25
45-54 57 29 53 a 15 20 2B
55-64 45 17 26 17 B 21 26
65 lat | wiece] ;1 19 3z 28 19 19 35

Zrédio CBOS Korzystanie z Internetu, Komunikat z badan, Nr 85/2020, ISSN 2353-5822, 01.09.2021.

Wsrod Polakéw korzystanie z Internetu w telefonie stanowi 87% ankietowanych wg
badania ePolacy (raport z 2019%%?) z Internetu stacjonarnego bezprzewodowego korzysta
71% ankietowanych, a z Internetu kablowego 52% badanych. Z Internetu, ktory jest udo-

stepniany bezptatnie w miejscach publicznych 35%.

392 Raport ePolacy 2019 , https://www.gov.pl/documents, 02.05.2022.
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Rysunek 39. Najpopularniejszy wsréd Polakow rodzaj dostepu do Internetu

internet
w telefonie 66% raby 13%

komarkawym

internet

stacjonarny 51% 20%
bezprzewodowy

internet

stacjonarny 33% 19%
kablowy

bezptatny dostep
do internetu w miejscach  GYSEEEAR
publiczrych

. tak, czesto . nie

. tak, czasami . nie wiem / trudno powiedzied

Zrédlo ePolacy, https://www.gov.pl/documents, 02.05.2022.

Jesli chodzi o odsetek internautow zamieszczajacych zdjecia badz filmy w Internecie
w przeciagu ostatnich lat, w ostatnich dwoch latach pojawit si¢ trend wzrostowy 1 aktu-

alnie odsetek ten wynosi 27% uzytkownikoéw Internetu i 18% ogdtu dorostych.

Rysunek 40. Odsetek zamieszczajacych zdjecia badz filmy w Internecie w 2020
roku oraz wczesniej

Czy w ciagu ostatniego miesiaca zamieszezat({a) Pan(i) w internecie zrobione
przez siebie zdjecia, filmy?

28%
26% 258 26% 268 e

21% 22%

1 1
18% 8 B% ] B 17% i

13%
1

W 2012 ¥ 2013 v 2014 W 3015 WM E IV 2017 Iv 2018 W 2038 12020

Odpowiedzi twierdzgee: uzytkownikdw Intemety  =———ogdi doroshych

Zrédlo: CBOS Korzystanie z Internetu, Komunikat z badan, Nr 85/2020, ISSN 2353-5822, 01.09.2021.
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Analizujac odsetek uzywajacych Internetu w celu komunikacji z innymi w 2020 roku
oraz wczesniej, wzrost odsetka w 2020 roku widoczny jest w prawie kazdym aspekcie.
Ma to zwigzek z pandemig i czasami niejako wymuszong komunikacjga w sposob interne-
towy — wysoki skok (o 13 pp.) mozna zauwazy¢ wsrdd uzytkownikéw Internetu, ktorzy
przez ostatni rok prowadzili rozmowy telefoniczne wykorzystujac Internet. Niektore ka-
naty komunikacji w ostatnim roku nie ulegly znacznym zmianom (+/- 2 pp.) nalezg do
nich: wpisy na formach, grupach dyskusyjnych, stronach serwisow spotecznosciowych
(32% uzytkownikow Internetu) oraz granie w sieci z innymi (15% uzytkownikow Inter-

netu).

Rysunek 41. Odsetek uzywajacych Internetu w celu komunikacji z innymi w 2020
roku oraz wcze$niej

Czy w clagu Odzatki odpowiedzl twierdzgeych wedhug termindw badan
ostatniego i L] 1l 1] ¥l v Wil W W I W W v I W Wl
rmiesigoa: ‘DS |06 | OF | 08 | 09 [ 10 [ M M2 (M3 |14 |95 |6 [17 [ 1B | 19 | ‘IO
rozmawlal{a) Pan(l) ze znajomymi przez komunikator, np. Messenger (Facebook), WhatsApp, Skype, Hangouts (Google), GG
(Gadu-Gadu)
Uytkownicy
internetu 57 |&3 65 il [=15] i =11 Ly 55 56 53 |56 40 BB 74 T
Ogél
doroshych 16 19 24 30 33 34 28 2B 33 35 34 a7 2B 43 ] 83
prowadzila) Pan(l) przez internet razmowy telefoniczne (np. preez Skype)
Uzytkownicy
internetu - 27 25 5 41 v [ 35 ik [33 39 (35 |29 7 31 34 (47
Ogét
doroshych - B 9 17 20 20 19 20 |20 25 |22 |19 18 20 24 32
dokonywal{a) Pan(l) wpledw na forach, grupach dyskusyjnych, stronach serwisdw spolecznodciowych
Uzytkownicy
intemetu 20 (25 2B 3 ar 34 |24 25 [32 32 (34 [ 3 3 32 32 32
Ogét
doroshych 5 B 1 14 18 18 13 14 19 21 | 20 Frs 20 2 Frs
grat{a) Pan(l) w cod w slecl 2 inmym | hed#mi
Uzytkownicy
intermetu - - - - 2B 21 17 14 |20 20 16 |12 12 14 16 15
Ogét
doroshych - - - - 14 11 9 a 12 132 10 B B 9 11 10
- uczestniczyl{a) Pan(l) w internetowe| rozmowie wideo (wideokonferencjl), w kidrej udelal brabo kilka lub wiele os6b?
Uzytkownicy
internetu - - - - - - - - - - - - - - - @
Ogél
doroshych - - - - - - = = - = = = - - - i

* W 2007 roku pytanie w ogdle nie zawileralo przykladowych nezw komunikatordw. W pozostalych badanlach przyklady
kormundkatordw mogly sie rdznié

Zrédio: CBOS Korzystanie z Internetu, Komunikat z badan, Nr 85/2020, ISSN 2353-5822, 01.09.2021.

Wedtug raportu ePolacy 2019 najwiecej ankietowanych korzysta ze smartfona korzy-
stajac z Internetu (61%), drugie urzadzenie w kolejnosci to laptop (18%), a trzecie miej-
sce plasuje (z wynikiem 15%) komputer stacjonarny. Jesli chodzi aplikacje to pierwsze
miejsce w najczesciej uzywanych to komunikatory (74%), drugie miejsce stanowig apli-

kacje zwigzane z lokalizacja (73%) oraz trzecie miejsce z wynikiem (71%) plasuja
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aplikacje do ogladania video. Co ciekawe kolejng pozycje zajmuja aplikacje dajace do-

step do mediéw spotecznosciowych (66%).3%

Rysunek 42. Odsetek uzywajacych aplikacji na smartfonie Internetu

Korzystanie z aplikacji na smartfonie
0% 10% 20% 30% 40% 50% 60% 70% 80%

komunikatory (np. Messenger, Whatsapp 74%

aplikacje do ogladania video (np. YouTube

)

aplikacje zwigzane z lokalizacjg (np. Google Maps) 73%
) 71%
)

aplikacje dajace dostep do medidw spot. (np. Facebook 66%

aplikacje pogodowe 62%
aplikacje pocztowe z autosynchronizacja (np. Gmail) 59%
aplikacje zakupowe i lojalnosciowe (np. Rossman) 59%
aplikacje zwigzane z wiadomosciami (np. Onet) 53%
aplikacje bankowe 53%

Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie Raportu ePolacy 2019, https://www.gov.pl/documents,

02.05.2022.

Patrzac na sposdb komunikacji w ostatnim roku, z podziatem na wiek, widzimy niz-
sze wartosci w przypadku starszych osob w kazdym typie komunikacji. Najmniejszy
udziat uzytkownikow Internetu w przedziale powyzej 65 lat (7%) widzimy w wykorzy-
stywaniu Internetu do grania w Sieci — najwyzsza wartoscia (54%) w wykorzystywaniu
Internetu do rozméw przez komunikator internetowy. W przypadku oséb najmtodszych
w grupie 18-24 lata i 25-34 odsetek rozmawiajacych przez komunikator wynosi kolejno
95% 1 93% uzytkownikéw Internetu — mimo tego ze odsetek spada dla kazdej wyzszej
grupy wiekowej to nie spada nigdy ponizej 54%, co pokazuje ze gtownym kanatem ko-

munikacji jest wykorzystywanie komunikatoréw internetowych do rozmowy z innymi.

393 Raport ePolacy...,dz. cyt., 02.05.2022
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Rysunek 43. Odsetek uzywajacych Internetu w celu komunikacji z innymi w po-

dziale na wiek w 2020 roku

Uzytkownicy internetu, ktdrzy w clagu ostatniego miesigea:
rozmawiall przez prowadzili dokonywali wpisde uczestniczyli grali w slec
loonnunikator TOZmawy na forach, winternetowe|
Internetowy telefoniczne przez w senwisach rozmiowie wideg
Wiek Inrtesrnet spolecznodciowych | (wideokonferancii),
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35-44 B2 46 35 31 10
45-54 72 38 28 26 7
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Zrédio: CBOS Korzystanie z Internetu, Komunikat z badan, Nr 85/2020, ISSN 2353-5822, 01.09.2021.

Jesli chodzi o przedsiebiorstwa w Polsce w 2021 r. wg danych z GUS blisko co drugie

przedsigbiorstwo korzystato z mediow spolecznosciowych (44%), blisko 17% korzystato
z serwisoéw udostepniajacych multimedia, a okoto 7 % korzystato z blogow®%,

Rysunek 44. Przedsi¢biorstwa korzystajace z mediéw spotecznosciowych wedlug
rodzajow (w % ogotu przedsiebiorstw)

Serwisy udostepniajace multimedia _13 316’8

clogi I 6.

serwisy spotecznozciowe TN .0
V'SP 35,4

0 10 20 30 40 50 60%

2021 m2019

Zrédlo: GUS, Raport Spoleczeristwo informacyjne w Polsce w 2021, 06.06.2022

894 GUS, Raport Spofeczeristwo informacyjne w Polsce w 2021, 06.06.2022
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W ciagu kilku lat wida¢, ze Polacy chetniej zakladaja réwniez konta w serwisach

spotecznosciowych w potowie 2020 wartos¢ oscyluje w granicach 69% uzytkownikéw

Internetu 1 46% og6tu dorostych.

Rysunek 45. Odsetek posiadajacych konto w serwisach spolecznosciowych w 2020

roku oraz wczesniej
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Zrédio: CBOS Korzystanie z Internetu, Komunikat z badan, Nr 85/2020, ISSN 2353-5822, 01.09.2021.

Warto zwrdci¢ na czas spedzany w Internecie wg Raportu ePolacy 2019, najczgsciej

korzystamy z Internetu pomiedzy 30 min, a 4 godzin dziennie (tgcznie ponad 71% ankie-

towanych), co wg tworcOw raportu jest uznane jako Za dfugo. Jak podaja autorzy mimo

wszystko czas aktywnego korzystania z Internetu jest trudny do oszacowania, bo ludzie

tgczq sie z Internetem wielokrotnie w ciggu dnia, na krotko, nawet nie myslgc, ze korzy-

stajq wlasnie z Internetu

3% Raport ePolacy..., dz. cyt, 02.05.2022
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Rysunek 46. Procent korzystajacych biorac pod uwage czas poswiecany na korzy-
stanie z Internetu

do15minut [ 6

16-30minut [ ¢
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powyzej 4 godzin - 8 godziny - 8
powyzej 8 godzin . 4

NDT |1

Zrédto Raport ePolacy 2019, https://www.gov.pl/documents, 02.05.2022

Podsumowujac, osoba korzystajaca z Internetu z wykorzystaniem smartfona bedzie
miata konto w serwisie spoleczno$ciowym (okoto 69% oséb korzystajacych z Sieci ma
konto), zwykle osoba komunikujaca si¢ w Internecie z posrednictwem komunikatorow
bedzie w przedziale 18-34 lata (wartosci 93-95% uzytkownikéw Internetu) oraz w po-
dobnej grupie wiekowej bedzie uzywata Internetu w celu wypowiadata si¢ w serwisie

spoteczno$ciowym (w okoto 41-48% udziatu 0sob korzystajacych z Internetu).

2.4.  Przemiany komunikacji politycznej pod wplywem mediéw cyfrowych i rola

mediow cyfrowych

Na $wiecie za poczatek wykorzystania Internetu w kampaniach wyborczych uznaje
si¢ rok 1995, gdy w USA jeden z kandydatow na urzad prezydenta Lamar Alexander
ogtlosit kandydature na informacyjnej tablicy w serwisie America Online. W 1996 Inter-
net zostat uzyty jako narzgdzie marketingu — za pioniera mozna uzna¢ kandydata Patricka

Buchanana, ktéry w prawyborach stworzyl swojg strong WWW. W 1996 r. podczas
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debaty prezydenckiej Bob Doyle oglosit swoja kampani¢ w Sieci proszac o wejscie na

jego strone i otrzymat 2 mIn wej$é bezposrednio po debacie.3%

W Polsce rozwoj wykorzystania Internetu w polityce postepowat w podobny sposob.
W 1997 r. partie uczestniczagce w wyborach do parlamentu mialy swoje strony interne-
towe — mimo ubogiej grafiki pehity funkcje gtéwnie broszur o ograniczonej tresci®’.
Wybory prezydenckie w 2000 roku byty kolejnym impulsem w rozwijaniu internetowe;j

komunikacji politycznej3®

. W okresie tych wyboréw pod wzgledem tresci i zawarto$ci
byto duzo lepiej: umieszczano zdjecia, pliki wideo z konferencji, spoty oraz potrzebne
adresy kontaktowe. Wszyscy kandydaci (13) posiadali swoje strony WWW. Jednym
z czynnikéw prowadzacych do personalizacji polityki jest jej mediatyzacja®®®. W 2001
w okresie wyborow parlamentarnych strony WWW partii promowaty twarze swoich li-

k%%, W latach 2002-2003 w czasie wyboréow samorzadowych

derow budujac wizerune
i europejskich partie pracowaty nad marketingiem politycznym. W 2005 roku odbyty si¢
w Polsce wybory parlamentarne i prezydenckie, w ktorych rowniez zastosowano inno-
wacyjne w Polsce i zapozyczone z zachodu rozwigzania internetowe w polityce np. na
stronie partii PiS pojawit si¢ ,,kalkulator podatkowy” umozliwiajacy obliczenie oszczegd-
nosci w wydatkach w propozycjach PiS i PO*. Kazda z partii wykorzystywata poczte
elektroniczna. W 2007 zaczgto takze wykorzystywaé reklamy wysytane na pocztg zwane
direct-mail*®2, W 2011 preznie korzystano z rozwigzan marketingu internetowego — naj-
wieksze dwczesne partie (PiS 1 PO) uzywaty serwiséw spolecznosciowych, umieszczaty
pliki wideo, strony byty przystosowane na urzadzenia mobilne i dla 0s6b niedowidza-

cych, korzystano z doswiadczen kampanii z USA4%,

3% A. Falkowski, W. Cwalina, Marketing polityczny...,dz. cyt., s. 443-444.

397 A. K. Piasecki, Wybory. Parlamentarne, samorzqdowe, prezydenckie 1989-2002, Wydawnictwo
Adam Marszatek, Torun 2004, s. 76. ; J. Zurawski, Internet jako wspétczesny Srodek elektronicznej komu-
nikacji wyborczej, Ksiegarnia Akademicka, Krakow 2010, s. 124-125.

398 J. Zurawski, Internet jako wspolczesny srodek elektronicznej komunikacji wyborczej, 2010, s. 124-
125.

39 J. Zurawski, Internet jako..., dz. cyt., s. 120-121.

400 T, Gajowniczek, Internet w komunikowaniu politycznym, Wydziat Nauk Spotecznych Uniwersytet
Warminsko-Mazurski w Olsztynie, 2019, s. 57.

401 T, Gajowniczek, Internet w..., dz. cyt, s. 57.

402 Tamze.

403 Tamze, s. 58.
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Aktualnie partie polityczne i politycy sa aktywni w Internecie, a rola Internetu w po-

lityce i kampaniach ro$nie*%*

. Korzystanie z mediow spotecznosciowych, jak Facebook
czy Twitter przez politykow jest czym$ naturalnym. Trend wzrostowy jest rOwniez wi-
doczny w instytucjach publicznych. Jedni chwalg takie rozwigzania widzac w tym rozwoj
wspolczesnego komunikowania z obywatelami, drudzy za$ widza zagrozenia w dyskry-
minacji osob nie majacych kont w mediach spotecznosciowych®®. Internet i media spo-
lecznosciowe sg rowniez wykorzystywane w promocji miast, czy gmin. Urzedy korzy-
stajg z kanatow dystrybucji marketingu zintegrowanego (ang. inbound marketing), aby
promowac¢ miejscowosci czy regiony wsrdd osob czy potencjalnych turystow nie miesz-
kajacych tam — stad wykorzystanie marketingu internetowego®®®. Z zaangazowaniem
I mediatyzacja polityki wigze si¢ termin e-partycypacja. Wedtug J. van Dijka jest to zja-
wisko zaangazowania obywateli w zyciu politycznym wykorzystujac ICT (ang. Informa-

tion and Communication Technologies). 4%

W Polsce zadne z medium nie rozwinglo si¢ tak szybko jak Internet, w ciggu 10 lat,
stajac sie globalnym narzedziem do przekazywania i odbierania informacji*®®. Andrzej
Falkowski i Wojciech Cwalina przedstawiaja wazne czynniki, ktore przyspieszyly wyko-
rzystanie Internetu do celéow komunikacji politycznej*®®. Pierwszym z nich jest fakt, ze
dziatanie w Sieci moze generowa¢ odzew w realnym $§wiecie — poszukiwanie nowych
sposobow komunikowania sie z wyborcami zostalo niejako wymuszone przez zmiany na-
stepujgce w populacji 0séb uprawnionych do glosowania®*®. Dodatkowo obecni i przyszli
wyborcy oraz ich przyzwyczajenia w wykorzystaniu Internetu jako Zrédla komunikacji

411

mogg t¢ dynamike zwigkszy¢™ . Drugi czynnik wiagze si¢ z sukcesem ich wykorzystania

w branzy handlowej i promocyjnej, bedacej czesto wzorcem dla politykow*2, Trzecim

404 3. N. Kocks, Political Media Relations Online as an Elite Phenomenon, Springer, Wiesbaden 2016,
S. 65.

405 T, Gajowniczek, Internet w ...,dz. cyt, s. 60.

408A. Raszkowski, Przestanki promocji miast i regionéw. ,, Zeszyty Naukowe Uniwersytetu Szczecin-
skiego. Ekonomiczne Problemy Ustug”, 2010, nr 56, s. 377-387.

407 J. van Dijk, Models of Democracy and Concepts of Communication, [w:] K. Hacker, J. van Dijk
(red.). Digital Democracy: Issues of Theory and Practice, Sage, London — Thousand Oaks — New Delhi
2004, s. 30-53.

408 0. Annusewicz, Funkcje komunikowania politycznego w Internecie, ,,Studia politologiczne”,2020,
nr. 14.

409 A Falkowski, W. Cwalina, Marketing polityczny. Perspektywa psychologiczna, Gdansk 2005.

410 A, Falkowski, W. Cwalina, Marketing polityczny..., dz. cyt., s. 439.

41 0. Annusewicz, Funkcje komunikowania..., dz. cyt., s. 269.

412 0. Annusewicz, Marketing polityczny — pytania i kontrowersje [w:] E. Pietrzyk-Zieniewicz (red.),
Scena polityczna i media, Miraze sukcesu — ryzyko autoprezentacji, Warszawa 2004, s. 104.
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czynnikiem jest wzrost osob posiadajacych dostep do Internetu oraz firm informatycz-

nych, ktore takie rozwigzania informatyczne oraz nowe technologie wprowadzaja*'3.

Wedtug Michaela Cornfielda media interaktywne stanowia zagrozenie dla demokra-
tycznych procesow — dostarczajg wyborcom faux population, czyli zjawiska odczuwania
dobrego samopoczucia i zadowolenia wraz z brakiem odpowiedzialno$ci uczestniczenia

414

w zyciu politycznym™*. Obywatele moga przesta¢ uczestniczy¢ w realnym dziataniu na

rzecz partii, stwarzajac jedynie iluzje¢ partycypacji w zapleczu politycznym.
O. Annusewicz wyrdznia sze$¢ funkcji komunikowania politycznego w Internecie:

- Funkcja informacyjno-autoprezentacyjna, mowi o tym, ze politycy, kandydaci
starajg si¢ przekazywa¢ wyborcom informacje o swoim programie i dodatkowo
internetowe instrumenty takie jak wtasne strony WWW pelnig funkcje autopre-

zentacyjna;

- Funkcja perswazyjna, mowi o tym, ze informacje mogg rowniez by¢ nacecho-
wane w emocjonalny sposob z intencja wzbudzenia okreslonego wrazenia w od-

biorcy przekazu;

- Funkcja edukacyjna, méwi o tym, ze Internet i miejsca do tego przeznaczone, jak
strony internetowe 1 profile w mediach, moga postuzy¢ do publikowania tresci

edukacyjnych — artykutow i informacji,

- Funkcja integracyjna, strona, portal czy forum mogg by¢ ,,miejscem spotkan”,
gdzie kandydaci mogg porozmawia¢ ze swoimi zwolennikami online z wykorzy-

staniem oprogramowania umozliwiajacego przesytanie obrazu i dzwigku;

- Funkcja komunikowania dwukierunkowego, Internet umozliwia komunikowanie
zwrotne nie tylko wobec politycznych zwolennikow, ale tez przeciwnikow. Nie-
wilasciwy feedback polityczny moze spotkac si¢ z ostracyzmem na forum wigk-

szej spotecznosci i nasili¢ negatywny elektorat*!®;

413 A, Falkowski, W. Cwalina, Marketing polityczny..., dz. cyt., s. 441-442,

414 A, Falkowski, W. Cwalina, Marketing polityczny..., dz. cyt., s. 438.

415 p, Gotkowski, Szeptanie w komunikacji marketingowej, ,,Marketing w Praktyce”, 2009, nr 42, s.
34.
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- Funkcja ekonomiczna, mowi o tym ze poprzez Internet mozemy pozyska¢ wspot-

prace biznesowa, badz fundusze na kampanie wyborcze.*!°

W badaniu Zaneta Welna pokazuje, Ze liderzy poszczegdlnych partii politycznych
w wyborach parlamentarnych w 2019 (Wiadystaw Kosiniak-Kamysz (PSL), Mateusz
Morawiecki (PiS), Wlodzimierz Czarzasty (SLD), Grzegorz Schetyna (KO), Janusz Kor-
win-Mikke (Konfederacja)) w mediach spotecznosciowych ktadli nacisk na funkcje au-
toprezentacyjng w polgczeniu z funkcjg perswazyjng**’. Wyijatek stanowit lider KO —
w tym przypadku posty w wigkszym stopniu stawiaty na informowanie. Przeprowadzone
przez autork¢ badanie: potwierdza zatem obecng w literaturze teze, zZe politycy, dostrze-
gajqc potencjal komunikacyjny i wizerunkowy mediow spotecznosciowych, wiodgcym ce-

lem tej formy komunikacji czynig pozyskiwanie przez siebie elektoratu*'®

Agencja Grayling zaprezentowata europejskie badanie na temat sposobu uzywania
medidw spotecznosciowych przez politykéw w poszczegodlnych panstwach Europy (17
krajow). Na tle wartosci $redniej liczby opublikowanych postow na osobe Polska (607
postow na osobe) zajmuje 2 miejsce ustepujac miejsca Hiszpanii (690 postdéw na osobe).
Biorac pod uwage ogo6t spoteczenstwa, we wskazniku procenta populacji stanowigcego
liczbe uzytkownikow mediow spolecznosciowych zajmujemy 12 z 17 pozycji. Na pod-
stawie badania mozna stwierdzi¢ roéwniez, ze politycy o skrajnych pogladach sg bardziej
aktywni na wszystkich najpopularniejszych platformach social media w skali Europy.
Posty skrajnej prawicy osiggaja wysokie wskazniki zaangazowania wérod odbiorcow na
Twitterze, podczas gdy zaréwno skrajna prawica i lewica majg najnizsze wskazniki za-
angazowania na platformie Instagram.*® Mimo tego, ze Twitter wydaje sie by¢ bardziej
preferowanym narzedziem w komunikacji politycznej, to wigcej postow posiada konto
na platformie Facebook (444 0sob) niz na platformie Twitter (372 osob). Co ciekawe,
mimo to, liczba publikowanych przez nich tresci na Twitterze jest ponad dwa razy wyzsza
niz na platformie Facebook — (Facebook generuje 31% tresci, Twitter 66% tresci). Udziat

platformy Instagram w komunikacji politykéw pozostaje marginalny — na 257 postow

416 0. Annusewicz, Funkcje komunikowania..., dz. cyt.

47 7. Wetna, Polityk aktywny — polityk interaktywny. Obecnosé lideréw politycznych w mediach spo-
lecznosciowych na przykladzie polskiej kampanii parlamentarnej 2019," MEDIA I SPOLECZENSTWO”,
2020, nr 12.

418 7. Welna, Polityk aktywny ...,dz. cyt., s. 201.

419 Grayling’s report ..., dz. cyt., 20.04.2022.
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posiadajacych konto na platformie Instagram, ich posty stanowig jedynie 2,7 % wszyst-

kich tresci stworzonych przez postéw w social media.

Trzy czynniki, ktore przyspieszyly wykorzystanie Internetu do celéw komunikacji
politycznej: (I) dziatanie w Sieci moze generowac¢ odzew w realnym $wiecie. (II) Sukces
wykorzystania Internetu w branzy handlowej 1 promocyjnej, jest czesto wzorcem dla po-
litykow. (IIT) Wzrost odsetka osob posiadajacych dostep do Internetu oraz firm informa-

tycznych, ktore dostarczajg rozwigzania informatyczne*?°.

Na dzien 15.06.2022 dane na temat oficjalnych partyjnych kont oraz liczby obserwu-

jacych przedstawione partie polityczne znajdujace si¢ w Sejmie sg w tabeli ponize;j:

Tabela 6. Dane dotyczace oficjalnych profili partii/kota Sejmu IX kadencji i liczby
obserwujacych

Partia/Koto Twitter Facebook Youtube
Prawo i Spra- | 277 tys. 324 tys. 13 tys.
wiedliwosé

(@pisorgpl) (/pisorgpl/) (/pisorgpl/)
Koalicja Oby- | 107,2 tys. 325 tys. 8,92 tys.

watelska/Plat-
forma Obywa- | (@Platforma_org) | (/PlatformaObywatel- (/chan-

telska ska/) nel/UCT7iDAFXSIN1UHw86s42bFg)
Lewica 111 tys. 146 tys. 4,37 tys.
(@__Lewica) (/Nowaalewica/) (/TVSLD)
Koalicja pol- 36 tys. 50 tys. Ponizej 1 tys.
ska=> PSL
(@nowePSL) (/nowePSLY/) (nowePSL)
Konfederacja | 151 tys. 5,4 tys. (wczesniejszy | 178 tys.

profil posiadajacy po-
(@KONFEDERA | nad 670 tys. zostat usu- | (/UCNOTKgJo9EV6COKd8VIZIZQ)
CIA) niety 05.01.22 przez FB
przez naruszenie regula-
minu)

(people/Konfedera-
€ja/100077050784448/)

Zrodto: opracowanie wlasne na podstawie danych w serwisach.

420 A, Falkowski, W. Cwalina, Marketing polityczny..., dz. cyt., s. 439.
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Dodatkowo trzeba bra¢ pod uwage konta indywidualne partii wewnatrz koalicji oraz
indywidualnych politykow. Zarzadzanie wizerunkiem polityka z wykorzystaniem Inter-
netu staje sie coraz bardziej powszechne, a Twitter zyskuje na popularnosci — w lipcu
2019 roku z Twittera w Polsce korzystato 5,1 miliona uzytkownikow, a w lipcu 2020
roku bylo ich 5,8 miliona (+14% uzytkownikow)*?!. Twitter dla wielu politykow jest
waznym elementem interakcji z elektoratem, dla cz¢sci pozostaje nosnikiem komunika-

422

tow politycznych skierowanych gtoéwnie do mediow™“*. Najczesciej jednak gtownym ce-

lem sg dzialania auto promocyjne, ktore uzupetniajg inne narzedzia z zakresu marketingu

politycznego i public relations*?3.

Warto uwypukli¢ prace Wojciecha Magusia, gdzie autor badat wykorzystanie Twit-
tera w wyborach do Parlamentu Europejskiego w 2019. Analizuje on aktywnos$¢ oraz
wykorzystanie serwisu wsrod przedstawicieli 6 ogdlnopolskich komitetow wyborczych
(Komitet Wyborczy Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS), ktory zdobyt 45,38% glosow. Ko-
lejny wynik — 38,47% osiggnat Komitet Wyborczy Koalicja Europejska PO PSL SLD .N
Zieloni (KE). Nastgpnie Komitet Wyborczy Wiosna Roberta Biedronia (Wiosna), uzy-
skujac 6,06% gltoséw. Mandatéw nie uzyskali kandydaci Komitetu Wyborczego Wybor-
coOw Konfederacja KORWIN Braun Liroy Narodowcy (Konfederacja) (z rezultatem
4,55%), Komitetu Wyborczego Wyborcow Kukiz’15 (Kukiz’15) (uzyskujac wynik
3,69%) oraz Koalicyjnego Komitetu Wyborczego Lewica Razem (Lewica) (wynik
1,24%).4%4

W. Magus$ w swojej pracy zbadal liczbe kont aktywnych na Twitterze dla poszcze-

g6lnych komitetow wyborczych:

- PiS — liczba kandydatow: 130, procent aktywnych kont 61,5%, uzyskanych

mandatow 27 (w tym 22 posiadajacych konto na Twitterze);

421 W. Magus$, Twitter jako narzedzie zarzqdzania wizerunkiem, ~"Zarzadzanie mediami”, 2021, nr 9(3),
s. 507.
422 W, Magus$, Twitter jako ..., dz. cyt., s. 508.
423 A Frame, G. Brachotte, Le tweet stratégique: Use of Twitter as a PR Tool by French Politicians,
,Public Relations Review”, nr 41(2), s. 278-287.
424 W, Magus$, Twitter jako ..., dz. cyt., s. 515.
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- KE - liczba kandydatow: 130, procent aktywnych kont 66,9%, uzyskanych

mandatow 22 (w tym 20 posiadajacych konto na Twitterze);

- Wiosna — liczba kandydatéw: 130, procent aktywnych kont 59,2%, uzyska-

nych mandatow 3 (w tym 3 posiadajacych konto na Twitterze);

- Konfederacja — liczba kandydatow: 130, procent aktywnych kont 45,4%, uzy-

skanych mandatéw 0 - (w tym 0 posiadajacych konto na Twitterze);

- Kukiz’15 — liczba kandydatéw: 129, procent aktywnych kont 27,9%, uzyska-

nych mandatow 0 - (w tym 0 posiadajacych konto na Twitterze);

- Lewica — liczba kandydatow: 129, procent aktywnych kont 45%, uzyskanych

mandatéw 0 - (w tym 0 posiadajacych konto na Twitterze) %°.

Partie, ktore dostaty si¢ do Parlamentu Europejskiego uzywaty serwisu w okoto
59-67% biorac pod uwagg liczbe uzytkujacych Twitter. W dzisiejszych czasach
serwis ten stal si¢ waznym narzedziem media relations, ktore pozwala w czasie

rzeczywistym na dotarcie do szerokiego audytorium*2°

. W. Magu$ w swojej pracy
udowadnia, ze nie istnieje korelacja pomiedzy liczba obserwujacych danego kan-
dydata na Twitterze, a wynikiem wyborczym, ale istnieje korelacja migedzy $red-
nig liczbg polubien, a procentowym wynikiem w okregu (R = 0,52) oraz $rednig
liczbg retweetéw pojedynczego tweeta (R = 0,52) a procentowym wynikiem

427

w okregu™~’. Autor pokazuje z jakim natezeniem kandydaci z poszczeg6lnych ko-

mitetéw wyborczych zakladali konta na platformie Twitter od 2008 do 201942,

Na podstawie wspomnianych danych zostala przygotowana wizualizacja skumu-
lowanej liczby kont w serwisie Twitter oraz zostat wykonany model predykcyjny

przewidujacy liczbe kont w dalszych okresach czasowych (5 lat w przod). Do

425 W. Magu$, Twitter jako ..., dz. cyt., s. 515.

426 A Evans, J. Twomey, S. Talan, Twitter as a Public Relations Tool, ,,Public RelationsJournal”, nr
5(1), s. 1-20.

42T W. Magus$, Twitter jako ..., dz. cyt., s. 530.

428 W. Magu$, Twitter jako ..., dz. cyt., s. 519.
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wykonania postuzono si¢ metoda ARIMA (ang. Auto-Regressive Integrated Mo-

ving Average)*?® z uzyciem biblioteki R*%,

Z rysunku ponizej wynika, ze liczba zaktadanych kont dla kandydatow do Parla-
mentu Europejskiego rosta z kazdym rokiem od 2010. W 2015 oraz 2019 liczba

zaktadanych kont rosta nieco mocniej — sg to lata okolowyborcze.
Rysunek 47. Skumulowana liczba kont zakladanych na platformie Twitter

Skumulowana liczba kont zaktadanych na platformie Twitter przez
kandydatéw do Parlamentu Europejskiego w 2019
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Zrédlo: opracowanie wlasne na podstawie danych W. Magus, Twitter jako narzedzie zarzqdzania wizerun-

kiem, ~Zarzqdzanie Mediami”, 2021, nr 9(3), s. 519.

Na podstawie sumy wszystkich zaktadanych kont dla kandydatow ze wszystkich par-
tii politycznych stworzono model ARIMA z parametrami (0,1,0) — w modelu ustawiono
parametry p, d, g w sposob zoptymalizowany. Model ARIMA zasadniczo tworzy rOwna-
nie liniowe, ktdre opisuje i prognozuje dane szeregéw czasowych. To rOwnanie jest ge-

nerowane przez trzy oddzielne czgsci, ktore mozna opisac jako:

429 | Ho, M. Xie, The use of ARIMA models for reliability forecasting and analysis, “Computers &
Industrial Engineering”, 1998, nr 35(1-2), s. 213-216.
430 Biblioteka forecast , https://www.rdocumentation.org/packages/forecast/versions/8.16, 20.02.2022.
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- AR — autoregresja: terminy rOwnania utworzone na podstawie przesztych punk-

tow danych;
- | — integracja lub r6znicowanie: uwzglednienie ogélnego trendu w danych, ina-

czej méwigce informuje czy szereg jest stacjonarny(0), niestacjonarny (1);

- MA — $rednia ruchoma: warunki rownania btedu lub szumu na podstawie prze-

sztych punktow danych®3!.

Rysunek ponizej pokazuje, ze reszty modelu przypominaja rozktad normalny, stad

mozemy uznaé, ze model bedzie przewidywat przyszie wartosci poprawnie.

Rysunek 48. Algorytm ARIMA (0,1,0) — sprawdzenie jako$ci modelu

Residuals from ARIMA(0,1,0) with drift

20-

. . . . . | . .
1 2 3 -40 - 0 40
Lag residuals

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki forecast432

Model pokazuje predykcje na 5 lat w przod. Na rysunku ponizej wyraznie widac, ze
interwaty (dolne i gérne) zawieraja komponent trendu — wartosci przyszte z czasem osig-
gajg wyzsze warto$ci w przypadku pesymistycznym (Lower 80%) oraz w przypadku op-
tymistycznym (Upper 80%). Ze wzgledu na to, ze oryginalne dane dotyczg kandydatow

do Parlamentu Europejskiego mozna wnioskowac, ze podobnie zjawisko moze dotyczy¢

431 What is an ARIMA model, https://towardsdatascience.com/what-is-an-arima-model-9e200f06f9eb,
17.06.22.
432 Biblioteka forecast...dz. cyt., 20.02.2022
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kandydatow do polskiego parlamentu i og6lnie rzecz bioragc sceny politycznej. Na waha-
nia predykcji moga prowadzi¢ zewngtrzne czynniki m. in. nalezy bra¢ pod uwage fakt
przejecia w 2022 Twittera przez Elona Muska oraz zapowiadane przez niego wolno-
$ciowe podejécie, co moze prowadzi¢ do zaburzen w predykeji tego modelu*®. Dodat-
kowag kwestig ktora moze wptynaé na wynik predykcji jest sama liczba kandydatow do
PE. W 2019 wynosita ona 866 gdzie w poprzednich latach wyborczych oscylowata na
poziomie 1279-1293 wg oficjalnych danych z pkw.gov.pl. Nie miata ona jednak widocz-
nego wptywu na bardziej dynamiczny wzrost zaktadanych kont kandydatow do PE w ser-
wisie Twitter w roku wyborczym w 20109.

Rysunek 49. Skumulowana liczba kont zakladanych na platformie Twitter — model
predykcyjny ARIMA

Skumulowana liczba kont zaktadanych na platformie Twitter przez
kandydatéw do Parlamentu Europejskiego - metoda ARIMA(0,1,0)
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Zrédto: opracowanie whasne ze zastosowaniem modelu predykcyjnego z wykorzystaniem biblioteki
forecast*®* na podstawie danych W. Magus, Twitter jako narzedzie zarzqdzania wizerunkiem, ~Zarzqdzanie
Mediami”, 2021, nr 9(3), s. 519.

433 Elon Musk sfinalizowat zakup Twittera, https://dorzeczy.pl/ekonomia/362503/elon-musk-sfinali-
zowal-zakup-twittera-agrawal-zwolniony.html, 02.02.2023

434 Auto ARIMA, https://www.rdocumentation.org/packages/forecast/versions/8.16/topics/auto.arima,
20.07.2022.
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2.5.  Podsumowanie rozdzialu

Nie da si¢ ukry¢ ze rola nowych mediow ro$nie, rowniez jesli chodzi o komunikacjg
polityczng. Wedtug badan CBOS w 2020 r. blisko 98% korzystato z Internetu w prze-
dziale wiekowym 18-24 lata i 95% w przedziale 25-34 lata. 94% uzytkownikéw miato
wyksztatcenie wyzsze. Politycy rowniez dostrzegaja rosngce mozliwosci komunikacji jak
i budowanie elektoratu. Juz ponad 20 lat temu, od wyborow prezydenckich w Polsce
w 2000 roku nastapit rozwdj pod wzgledem umieszczania tresci 1 zawartosci w Internecie
(wszyscy kandydaci na prezydenta posiadali w tym czasie swoje strony WWW). Aktual-
nie mozliwos$ci technologiczne oraz aspekty zwigzane z pandemig znacznie ten proCes
przyspieszyty. Konto na platformie Facebook posiada 444 aktualnych postéw, na Twit-
terze za$ 372. Liczba publikowanych przez postow tresci na platformie Twitter stanowi
66% tresci wszystkich publikowanych przez nich tresci w mediach spotecznoscio-
wych.*3 Dodatkowo z poprzedniego rozdzialu wiemy, ze tematy polityczne byly poru-
szane w tweetach i w Polsce wystepowal najwiekszy odsetek tweetéw politycznych wraz
z wzmiankami politycznymi*®. Komunikacja politykow i aktorow politycznych w Inter-
necie jest kluczowym aspektem wspotczesnej formy polityki. Czynniki, ktore przyspie-
szyty uzycie Internetu w celow komunikacji politycznej to przede wszystkim to, ze dzia-
fanie w Internecie moze generowa¢ odzew w realnym $§wiecie; sukces wykorzystania
dziataf internetowych w branzy handlowej i promocyjnej stanowi czgsto wzor dla poli-
tykow oraz nastapit wzrost odsetka osob posiadajacych dostgp do Internetu i firm, ktore

go dostarczaja*®’

. Autor zbudowat model predykcyjny do 2024 z wykorzystaniem algo-
rytmow autoregresyjnych przewidujacy liczbe kont w serwisie Twitter na podstawie da-
nych dotyczacych kandydatow do Parlamentu Europejskiego z ktdrego wynika, ze liczba
kont zaktadanych przez kandydatow do PE w 2024 bedzie wahac¢ si¢ w przedziale: 614-

688.

Stanowi to jasny sygnat, ze platformy mediow spoteczno$ciowych posiadaja poten-
cjal, jesli chodzi o analiz¢ danych politycznych oraz tematow politycznych komentowa-

nych w spoteczenstwie.

43 Grayling’s report...dz. cyt., 13.09.2021
436 C. Ducombe, The Politics ..., dz. cyt.
437 A. Falkowski, W. Cwalina, Marketing polityczny..., dz. cyt., s. 439.
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Rozdzial 3. Czesé¢ Praktyczna — Metody analizy tekstu

Rozdzial zostat poswigcony badaniom wilasnym na danych (I) ze stenograméw sej-

mowych oraz (I1) serwisu Twitter.

Dane do analiz wypowiedzi politykéw zostaty pobrane z urzedowej strony Sejmu
(sejm.gov.pl) z wykorzystaniem autorskiego programu stworzonego w jezyku Python na
cel niniejszej pracy w celu pobierania publicznych danych i zapisywania go w odpowied-

nio przygotowang baze danych.

3.1. Opis danych

Dane prezentuja wystapienia postow na mownicy sejmowej za okres od 01.11.2019

do 31.12.2020.

Rysunek 50. Strona https://sejm.gov.pl/

= L IX kadencja 7 e At !{7 n u G

S E I M Wizelka wladza spolecznosci ludzkiej

poczqtek swoj bierze z woli narodu” KONKURS ~ KANCELARTASEJMU  PUBLIKACJE PRAWO RMN  ISAP

STRONA GtOWNA PRACE SEJMU POStOWIE DLA MEDIOW O SEJMIE ARCHIWUM

ZGROMADZENIE NARODOWE

na » Prace Sejmu

POSIEDZENIA SESMU Wypowiedzi na posiedzeniach Sejmu

Aktualne posiedzenie Sejmu chronologicznie * wg punktu porzadku * mowcy alfabetycznie - méwcy (postowie) * méwcy (inni) * wyszukiwanie
Terminarz posiedzeri Sejmu
g ABCTECTDEFGEGHIIIEXLEMMNILO®PRSST U W 2Z
Sprawozdania stenograficzne z
posiedzen Sejmu
Adamczyk Andrzej
Wypowiedzi na posiedzeniach Sejmu
Glosowania na posiedzeniach Sejmu Adamazyk Rafat
Informacje biezace rozpatrywane na Adamowicz Piotr
posiedzeniach Sejmu
Lo s Ajchler Romuald
Interpelacje, zapytania, pytania i
oswiadczenia poselskie
Andruszkiewicz Adam
Debata seimowa - podziat czasu

Zrédlo: Wypowiedzi sejmowe, https://sejm.gov.pl, 20.04.2021.
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Rysunek 51. Dane zapisane w formacie CSV

id data kto tresc_format
1 2021-08-11 Rafat Adamczyk  Pani Marszatek! Wysoka [zbo! Niektore zawarte w projek...
2 2021-08-11 Rafat Adamczyk  Pani Marszatek! Wysoka Izbo! W dzisigjszym oiwiadczeni..,
3 2021-09-15 Rafat Adameczyk | Pani Marszatek! Wysoka Izbo! Panie Ministrze! Wystuchal...
4 2021-07-21 Rafat Adameczyk | Panie Marszatku! Wysoka |zbo! Prezydencki projekt odb...
5 2021-07-22  Rafat Adamczyk  Panie Marszatku! Wysaoka Izbao! Panstwo Ministrowie! Ma...
& 2021-07-22 Rafat Adamczyk  Panie Marszatku! Panie Ministrze! Wysoka lzbo! Pytanie ...
7 2021-07-22 Rafat Adamczyk  Panie Marszatku! Panowie Ministrowie! Wysoka |zbo! Zaj..

Zrédlo opracowanie wlasne na podstawie danych ze strony: https://sejm.gov.pl/, 20.04.2021.

Postow przyporzadkowano do partii wedlug barw partyjnych, z ktérych kandydowali
do Sejmu*3®. Otrzymano dane, ktore sklasyfikowane zostaly z podziatem na 5 klubow
parlamentarnych (wcze$niej komitetow wyborczych) — Prawo i Sprawiedliwo$é (PiS),

Koalicja Obywatelska (KO), Lewica, Koalicja Polska (KP), Konfederacja*®.

Do celu pobrania danych napisane zostato oprogramowanie na bazie jezyka Python
oraz biblioteki Selenium®¥, automatycznie sterowane, zapisujace wystapienia postow

Z publicznie dostepnych stenogramow.

3.2. Oczyszczenie i przygotowanie danych

Dane do analizy zostaty odpowiednio przygotowane w jezyku R. Wykonane zostaty
standardowe przeksztalcenia wystepujace w analizie tekstu jak: ujednolicenie do matych
liter, nawiaséw i innych symboli**!. Dodatkowo usunieto imie i nazwisko posta, tytut
wypowiedzi, wszelkie wypowiedzi marszatka lub wicemarszatka, wypowiedzi innych

postow z sali — tak aby otrzymac czysta wypowiedz posta, ktory zabiera gtos.

Nastepnie usuni¢to z wypowiedzi spdjniki oraz stowa majgce marginalne znaczenie
takie jak: ktory, ze, ze, takze, rowniez, wigc, jesli, jezeli ,moze ,ktorzy, nad, tam, ich, dla-

tego, aby, w, nie, czym, jak, tej, przez, po, bo, dla, za, po, sq, ma, tego, ktore, od, te, zeby,

438 Nie uwzgledniano pojedynczych migracji postéw (zmiany barw partyjnych) — przyjeto przypisanie
do partii (listy), w ktorej startowali w wyborach.

439 Ze wzgledu na liczno$¢ postow Konfederacji w Sejmie formalnie jest to koto partyjne.

440 Biblioteka Selenium, https://pypi.org/project/selenium/ 02.02.2021.

441 Symboli takich jak: przecinek, cudzystow, znak procenta, cyfry.
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tylko, ta, 1, to, na, z, jest, ze, sig, o, do, a, ale, co, tym, czy, r, tych, ten, juz, tez, ktora, zt

oraz.

Aby dokona¢ tych przeksztalcen postuzono glownie bibliotekami jak: tidytext*4?,

tm*3, dplyr***. Do wizualizacji wynikéw postuzyta biblioteka ggplot244°.

3.3. Liczba wystapien wedlug postéw i partii
Do najaktywniejszych postow jesli chodzi o wystapienia na mdéwnicy sejmowej na-

leza: G. Braun (Konfederacja), K. Paszyk (KP), M. Szczerba (KO).

Rysunek 52. Liczba wystapien wedlug postow

Liczba wystapien na méwnicy sejmowej

Grzegorz Braun -

‘4‘
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(=]
Q. Krystyna Skowroniska - . KP
Lewica
Borys Budka - =
Pis
Tadeusz Tomaszewski -

5

Faulina Hennig-Kloska -

o

Henryk Kowalczyk -
Marek Rutka -
Zofia Czernow -
Jarostaw Rzepa -
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s

150

=}
o
=]
S .
=}
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.

442 Biblioteka tidytext, https://www.rdocumentation.org/packages/tidytext/versions/0.3.3, 02.05.2021.
43 Biblioteka tm, https://www.rdocumentation.org/packages/tm/versions/0.7-8, 02.05.2021.

444 Biblioteka dplyr, https://www.rdocumentation.org/packages/dplyr/versions/0.7.8, 02.05.2021.

445 Biblioteka ggplot2, https://www.rdocumentation.org/packages/ggplot2/versions/3.3.6, 02.05.2021.
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Najwicksza liczba wystapien charakteryzuje si¢ Koalicja Obywatelska (2667 wysta-
pien), na drugim miejscu jest Lewica (1493 wystapienia), na trzecim miejscu Prawo

I Sprawiedliwo$¢ (1456 wystapien).

Rysunek 53. Liczba wystapien wg partii

Liczba wystapien na méwnicy sejmowej

KO-

Lewica -

Pis -

partia

Konfederacja -

KP-

1000 2000

=T

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.

Jesli chodzi o liczno$¢ wystapien od poczatku IX kadencji Sejmu (od listopada 2019),
wida¢ spadek liczno$ci wystgpien w okresie do kwietnia 2020, co mogto mie¢ zwigzek
z pandemia w Polsce oraz pierwszym lockdownem wprowadzonym od 11 marca 2020%4°.
Od maja 2020 do sierpnia 2020 sytuacja si¢ odwraca i wszystkie partie notuja tendencje
wzrostowa. Nastepnie od wrze$nia wickszos¢ partii notuje staty poziom lub delikatny

spadek licznos$ci wystapien. W catym okresie pod wzgledem liczby wystapien przoduje

446 COVID-19 w Polsce, https://pl.wikipedia.org/wiki/Pandemia_COVID-19_w_Polsce, 28.12.2021.
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Koalicja Obywatelska. Nalezy pamigtac, ze okres listopad-grudzien jest wliczany do ana-

lizy dwukrotnie (dwa lata).

Tabela 7. Liczba wystapien w badanym okresie, wynik wyborczy i liczba uzyska-
nych mandatow.

Partia Liczba wystgpien Wynik wyborczy 2019 [%] Liczba mandatow
PiS 1456 43,59 235
KO 2667 27,4 134
Lewica 1493 12,56 49
KP 756 8,55 30
Konfederacja 758 6,81 11

Zrédlo: opracowanie wlasne z danych na podstawie https://pkw.gov.pl/ 10.11.2022.

Wskaznik wspotczynnika korelacji Pearsona pomiedzy liczbg wystgpien, a liczbg

mandatow wynosi: R = 0.51 — jest to umiarkowana korelacja dodatnia.

Rysunek 54. Liczba wystapien w badanym okresie, liczba uzyskanych mandatow
oraz obliczony wspolczynnik korelacji.
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|l456
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Zrodlo: opracowanie wiasne.
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Rysunek 55. Liczba wystapien w badanym okresie w poszczegolnych miesiacach z
podzialem na partie.

Liczba wystapien na mownicy sejmowej w poszczegolnych miesiacach
500~

400~
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=
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[=]
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.
Rysunek 56. Liczba wystapien wg partii w czasie

Liczba wystapien na méwnicy sejmowej

partia = KO = Konfederacja =% KP =% Lewica ~* Pi5

100- =

50-

2020-01-01 2020-04-01 2020-07-11 2020-10-01 2021-01-
data

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.

Liczba wystapien wedlug partii w czasie w procentowym ujeciu na liczbe postow

Pod wzgledem liczno$ci wystapien od poczatku IX kadencji Sejmu w przeliczeniu na
0golng liczbe postéw kazdej z partii (od listopada 2019) tak, jak w poprzednim ujeciu

wida¢ spadek w okresie do kwietnia 2020 r.. W catym okresie najbardziej aktywna partia
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(kotem poselskim) jest Konfederacja. Najmniej aktywnie prezentuje si¢ w tym zestawie-

niu PiS.

Rysunek 57. Liczba wystapien wg partii w czasie w procentowym ujeciu na liczbe
positow

Liczba wystapien na méwnicy sejmowej w przeliczeniu na liczbe postow w partii

partia KO Konfederacja == KP = Lewica Pis

[
'

0- e L []

2020-01-01 2020-04-01 2020-07-01 2020-10-01 2021-01-
data

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.

3.4. Licznos$¢ slow oraz podzial na klastry

W tym ujeciu zwrdécono uwage na poszczegdlne stowa najczegscie] wypowiadane na
moéwnicy sejmowej z podzialem na partie. Dodatkowo z wykorzystaniem bibliotek den-
dextend**’, cluster**®, factoextra**® wykonano grupowanie (klasteryzacje) stéw najcze-
sciej wypowiadanych oraz wykonano dendrogramy wraz z poréwnaniem wynikow kla-

steryzacji pomiedzy partiami. W wykresach poréwnujgcych wyniki grupowania

47 Biblioteka dendextend, https://www.rdocumentation.org/packages/dendextend/versions/1.16.0,
28.12.2021.

448 Biblioteka cluster, https://www.rdocumentation.org/packages/cluster/versions/2.1.3, 28.12.2021.

49 Biblioteka factoextra, https://www.rdocumentation.org/packages/factoextra/versions/1.0.7,
28.12.2021.
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kolorowymi liniami oznaczono te klastry, ktére sg identyczne w przypadkow dwoch po-
rownywanych partii. W kazdym przypadku zbadano typy polaczen w utworzonych kla-
strach*°. Do testu uzyto 4 metody polaczen: average, single, complete, Ward. Wybrano
najlepsza postugujac sie¢ wspotczynnikiem aglomeracji (ang. Agglomerative coeficient)
w funkcji agnes()*>*.

Average linkage — Powigzanie $redniej polega na tym, ze odlegto$¢ migdzy kazda
para obserwacji w kazdym skupieniu jest sumowana i dzielona przez liczb¢ par w celu
uzyskania $redniej odlegtosci miedzy skupieniami. Jest to jedna z najpopularniejszych

technik miar odlegloéci w hierarchicznym grupowaniu.**2

Single linkage — Pojedyncze wigzanie (najblizszy sasiad) bazuje na obliczeniu naj-
krotszej odlegto$ci miedzy para obserwacji w dwdch klastrach. Moze tworzy¢ klastry,
w ktorych obserwacje w réznych klastrach sg blizej siebie niz obserwacje w ich wlasnych

klastrach.*>?

Complete linkage — Calkowite potaczenie (najdalszy sasiad) to sposob, w ktorym mie-
rzy si¢ odleglo$¢ migdzy najdalszg para obserwacji w dwoch skupieniach. Ta metoda
zwykle tworzy cia$niejsze klastry niz pojedyncze wigzanie, ale te ciasne klastry moga

konczy¢ si¢ bardzo blisko siebie. Jest to jedna z najpopularniejszych metryk odleglosci.*>*

Ward linkage — Metoda minimalnej wariancji Warda: minimalizuje catkowitg warian-

cje wewnatrz klastra. Na kazdym kroku taczy si¢ para klastrow o minimalnej odlegtosci

miedzy klastrami.**®

40 Introduction to hierarchical clustering, https://towardsdatascience.com/introduction-hierarchical-
clustering-d3066c6b560e, 28.12.2021.

4! Biblioteka cluster, https://www.rdocumentation.org/packages/cluster/versions/2.1.2/topics/agnes,
28.12.2021.

452 Tamze, 28.12.2021

453 Tamze, 28.12.2021

454 Tamze, 28.12.2021

45 Ward linkage, www.datanovia.com, 28.12.2021.
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Jako metode klasteryzacji wybrano metod¢ hierarchicznego klasteringu (ang. Hierar-

chical clustering)**®. Jest ona réwniez aplikowalna do analizy tekstu**’. Postuzono sie

metoda Average silhouette method do oceny optymalnej liczby klastrow*e,

3.4.1. Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS)

Do najcze$ciej wypowiadanych stow postéw partii PiS nalezg: bardzo — 4591 razy,
ustawy — 4192 razy oraz dzigkuje — 3407 razy.

Rysunek 58. Liczba najczes$ciej wystepujacych stéw — PiS
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.
Ze wzgledu na osiagnigcie najwyzszej wartosci we wspotczynniku aglomeracji przez
metode Warda (wspotczynnik przyjmuje wartosci 0-1, gdzie 1 oznacza najlepsze wigza-

nie), ta metoda zostata wybrana.

456 B, Everitt, Cluster Analysis, Heinemann Educ Books, London 1975; M. R. Anderberg, Cluster
Analysis for Applications, Academic Press, New York 1973; Biblioteka hclust, https://www.rdocumenta-
tion.org/packages/stats/versions/3.6.2/topics/hclust, 28.12.2021.

457 Text Clustering with R, https://medium.com/@SAPCAIl/text-clustering-with-r-an-introduction-for-
data-scientists-c406e7454e76, 28.12.2021.

4% Silhouette Method , https://towardsdatascience.com/silhouette-method-better-than-elbow-method-
to-find-optimal-clusters-378d62ff6891, 28.12.2021.
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Tabela 8. Wspélczynnik aglomeracji

average single complete ward

0.3525713  0.3208500 0.5082245 0.6160712

Zrodlo: opracowanie wilasne.

W przypadku danych dla tej partii optymalna liczba klastrow to 2.

Rysunek 59. Optymalna liczba klastréw — PiS
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki factoextra.

Stowa podzielone na klastry tworza dwie grupy; jedna z nich jest bardziej ogdlna
| szeroka (przywitanie si¢, przedstawienie partii oraz intencji wypowiedzi), druga z nich

tworzy klaster ze stowami dotyczacymi prac z ustawami w komisjach.
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Rysunek 60. Dendrogram. Liczba najcze$ciej wystepujacych stéw z podzialem na

klastry — PiS
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki factoextra.

3.4.2. Koalicja Obywatelska (KO)

komis]

Do najczesciej wypowiadanych stow postéw partii KO nalezg: panie — 6286 razy,

pan — 4793 razy oraz bardzo — 4558 razy.
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Rysunek 61. Liczba najczes$ciej wystepujacych stow — KO
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.

Podobnie jak w poprzednim przypadku najwyzszym wspolczynnikiem aglomeracji

cechuje si¢ metoda Warda. Metoda Warda zostala wybrana do tworzenia powigzan.

Tabela 9. Wspélczynnik aglomeracji

average single complete ward

0.3201875 0.3022944 0.3817483 0.3965639

Zrodlo: opracowanie wiasne.

W przypadku danych dla tej partii optymalna liczba klastrow to 2.

Stowa podzielone na klastry tworza dwie grupy i1 podobnie jak przypadku PiS jedna
z nich jest bardziej ogolna i szeroka (przywitanie si¢ oraz przedstawienie intencji wypo-

wiedzi), druga z nich tworzy klaster ze stowami dotyczacymi zwrotow pana, pan.
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Rysunek 62. Optymalna liczba klastréw — KO
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki factoextra.

Rysunek 63. Dendrogram. Liczba najczes$ciej wystepujacych stéw z podzialem na
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki fviz()
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3.4.3. Lewica

Do najczgsciej wypowiadanych stow postow partii Lewica nalezg: panie — 2888 razy,

bardzo — 2268 razy oraz wysoka — 2101 razy.

Rysunek 64. Liczba najcze$ciej wystepujacych stéw — Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.

Znoéw najwyzszym wspotczynnikiem aglomeracji cechuje si¢ metoda Warda. Taka

metoda zostata wybrana.

Tabela 10. Wspolczynnik aglomeracji

average single complete ward

0.3201616 0.3080442 0.3915774 0.4015468

Zrodlo: opracowanie wiasne.

W przypadku danych dla tej partii optymalna liczba klastrow to 2.

Stowa podzielone na klastry tworza dwie grupy 1 podobnie jak przypadku KO i1 PiS
jedna z nich jest bardziej ogdlna i szeroka (przywitanie si¢ oraz przedstawienie intencji
wypowiedzi), druga z nich tworzy klaster ze stowami dotyczacymi zwrotow projekt,

ustawy.
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Rysunek 65. Optymalna liczba klastréw — Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki factoextra.
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Rysunek 66. Dendrogram. Liczba najcze$ciej wystepujacych stéw z podzialem na
klastry — Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki factoextra.

3.4.4. Koalicja Polska (KP)

Do najczeSciej wypowiadanych stow postow partii Koalicja Polska nalezg: bardzo —

2180 razy, panie — 1749 razy oraz tak — 1541 razy.
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Rysunek 67.Liczba najcze$ciej wystepujacych stéw — KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot?.

Tak jak w kazdym innym poprzednio wybrana zostata metoda Warda, ze wzglgdu na

najwyzsza warto$¢ wspotczynnika aglomeracji.

Tabela 11. Wspolczynnik aglomeracji

average single complete ward

0.3126768 0.3140001 0.3981944 0.4527342

Zrodlo: opracowanie wiasne.

W przypadku danych dla tej partii optymalna liczba klastrow to 5.

Stowa podzielone na klastry tworzg pig¢ grup. Pierwsza z nich pierwszy z nich tworzg
stowa: panie, ministrze. Drugi klaster tworzy stowo: parnstwo. Trzeci osobny klaster two-
rzg zwroty pan, pana. Czwarty klaster nalezy do szerszego worka stdéw grupujacego przy-
witanie si¢, intencj¢ wypowiedzi. Ostatni piaty klaster grupuje stowa o informacji o pro-
jekcie ustawy oraz nazwe partii — podobna liczba uzytych stow pogrupowata je w piec¢

osobnych grup.
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Rysunek 68. Optymalna liczba klastréw — KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki factoextra.
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Rysunek 69. Dendrogram. Liczba najcze$ciej wystepujacych stéw z podzialem na
klastry — KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki factoextra.

3.4.5. Konfederacja

Do najczgsciej wypowiadanych stow postow kota Konfederacja nalezg: tak — 1474

razy, panstwo — 1053 razy oraz bedzie — 988 razy.

144



Rysunek 70. Liczba najczes$ciej wystepujacych stow — Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.

Tabela 12. Wspélczynnik aglomeracji

average single complete ward

0.2757901 0.2744020 0.3312011 0.3972712

Zrodlo: opracowanie wiasne.

W przypadku danych dla tej partii optymalna liczba klastrow to 2, potwierdza to war-

to$¢ metody Warda dla wspotczynnika aglomeracji.
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Stowa podzielone na klastry tworzg dwie grupy i podobnie jak przypadku KO, PiS
i Lewicy jedna z nich jest bardziej ogdlna i szeroka (przywitanie si¢ oraz przedstawienie

intencji wypowiedzi), druga z nich tworzy klaster ze stowami dotyczacymi zwrotow pani,

marszatek, pan.

Rysunek 71. Optymalna liczba klastréw — Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki factoextra.
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Rysunek 72. Dendrogram. Liczba najcze$ciej wystepujacych stéw z podzialem na
klastry — Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki factoextra.

3.4.6. Podsumowanie

Biorac pod uwage stowa o najwyzszej licznosci s3 to zwroty grzeczno$ciowe typu:
pan, pani, panie, marszatku, dziekuje, bardzo. We wszystkich przypadkach oprocz KP
utworzone zostalty po 2 klastry (jeden z zwarto$cig stow o mniejszej, drugi o wigkszej
licznosci). W przypadku KP utworzono 5 klastrow (Pierwszy tworzg stowa: panie, mini-
strze. Drugi klaster tworzy stowo: panstwo. Trzeci klaster tworza zwroty pan, pana.
Czwarty klaster grupuje przywitanie si¢ oraz intencj¢ wypowiedzi. Ostatni pigty klaster
grupuje stowa o informacji o projekcie ustawy oraz nazwe partii). W przypadku Lewicy,

PiS i KP mamy podobne klastry zawierajace stowa: projekt, ustawy.
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3.5. Poréwnanie dendrogramow oraz pomiar indeksem Jaccarda

W wykresach (dendrogramach) poréwnujacych wyniki klastrowania metodg hierar-
chicznego klasteringu najczgsciej uzywanych stow, kolorowymi liniami oznaczono te
klastry, ktore sg identyczne w przypadkéw dwoch porownywanych partii. Ze wzgledu na
r6zng zawarto$¢ licznosci stow w stownikach nie jest mozliwe obliczenie wspotczynnika
korelacji w klastrach (ang. Correlation Coefficient) oraz wspotczynnika splatania (ang.
Entanglement Coefficient). Z tych wzgledéw ograniczono si¢ tylko do interpretacji gra-

ficznej dendrograméw. Do wizualizacji postuzono sie biblioteka dendextend*,

Zdecydowano si¢ za to uzycie indeksu Jaccarda (ang. Jaccard index) pokazujacego
stopien podobienstwa zbioru elementéw. Wspotczynnik przyjmuje wartosci 0 (brak po-
dobienstwa) do 1 (idealne podobienstwo). Obliczany ze wzoru: J(A, B) = |ANB|/|AUB|.
Zdefiniowany jest jako wielko$¢ przecigcia podzielona przez wielko§¢ sumy dwoch zbio-

row*®,

3.5.1. Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS) vs Koalicja Obywatelska (KO)

Poréwnujac obydwa dendrogramy wida¢ podobienstwa, jesli chodzi przede wszyst-
kim o zwroty typu: (pan, pana), (pani, marszatek), (panie, marszatku), (prosze, panstwa),

(wysoka, izbo, dzigkuje), (bedzie, beda).

459 Biblioteka dendextend, https://www.rdocumentation.org/packages/dendextend/versions/1.16.0,
04.05.2021.

460 S, Fletcher, M. Z. Islam, Comparing sets of patterns with the Jaccard index, ,,Australasian Journal
of Information Systems”, 2018, nr 22, s. 4.
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Rysunek 73. Poréownanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréw.
Po lewej: PiS, po prawej: KO
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend

3.5.2. Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS) vs Lewica

Poréwnujac obydwa dendrogramy wida¢ podobienstwa gtownie w zakresie zwrotow

typu: (pan, pana), (pani, marszalek), (panie, marszatku), (prosz¢, panstwa), (wysoka,

izbo, dzigkuje), (projekt, ustawy), (bedzie, beda).
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Rysunek 74. Poréwnanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréw.
Po lewej: PiS, po prawej: Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend

3.5.3. Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS) vs Koalicja Polska (KP)

W poréwnaniu obydwoch dendrograméw mozna dostrzec podobienstwa glownie
w zwrotach typu: (pan, pana), (pani, marszatek), (wysoka, izbo, dzigkuje, bardzo, panie,

marszatku), (projekt, ustawy), (bedzie, beda), (pytanie, ministrze).
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Rysunek 75. Porownanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréow.
Po lewej: PiS, po prawej: KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend

3.5.4. Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS) vs Konfederacja

Poréwnujac obydwa dendrogramy wida¢ podobienstwa, jesli chodzi przede wszyst-

kim o zwroty typu: (pani, marszatek), (panie, marszatku), (wysoka, izbo, dzigkuje, bar-

dzo), (bedzie, beda).
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Rysunek 76. Poréownanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréw.
Po lewej: PiS, po prawej: Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend.

3.5.5. Koalicja Obywatelska (KO) vs Lewica

Poréwnujac obydwa dendrogramy widoczne sg podobienstwa w zakresie zwrotow

typu: (pani, marszalek), (prosze, panstwa), (wysoka, izbo, dzigkuje, bardzo, panie, mar-

szatku, bardzo, jeszcze), (mam, pytanie), (pana, pan), (b¢da, bedzie).
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Rysunek 77. Poréownanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréw.
Po lewej: KO, po prawej: Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend

3.5.6. Koalicja Obywatelska (KO) vs Koalicja Polska (KP)

Poréwnujac obydwa dendrogramy wida¢ podobienstwa, jesli chodzi przede wszyst-
kim o zwroty typu: (tak, naprawdg¢), (pani, marszatek, minister), (panstwa, rzad), (chodzi,

by¢), (wysoka, izbo, dzigkuje, bardzo, panie, marszatku), (pana, pan), (beda, bedzie).

153



Rysunek 78. Poréwnanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréw.
Po lewej: KO, po prawej: Koalicja Polska (KP)
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend.

3.5.7. Koalicja Obywatelska (KO) vs Konfederacja

Poréwnujac obydwa dendrogramy mozna dostrzec podobienstwa dotyczace zwrotow

typu: (pani, marszatek), (wysoka, izbo, dziekuje¢), (panie, marszatku), (bgda, bedzie).
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Rysunek 79. Poréwnanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréw.
Po lewej: KO, po prawej: Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend

3.5.8. Kaoalicja Polska (KP) vs Lewica

Poréwnujac obydwa dendrogramy wida¢ podobienstwa w przypadku zwrotdéw typu:
(pan, pana), (pani, marszatek), (wysoka, izbo, dziekuje), (panie, marszatku), (projekt,
ustawy), (beda, bedzie).
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Rysunek 80. Porownanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréw.
Po lewej: KP, po prawej: Lewica

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend.

3.5.9. Kaoalicja Polska (KP) vs Konfederacja

Poréwnujac obydwa dendrogramy widaé podobienstwa, jesli chodzi przede wszyst-
kim o zwroty typu: (pani, marszatek), (wysoka, izbo, dziekuje, bardzo), (panie, mar-

szatku), (beda, bedzie).
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Rysunek 81. Poréwnanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréw.
Po lewej: KP, po prawej: Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend.

3.5.10. Konfederacja vs Lewica

W poréwnaniu obydwoch dendrograméw widoczne sg podobienstwa przy zwrotach

typu: (pani, marszatek), (wysoka, izbo, dzigkuje), (panie, marszatku), (b¢da, bedzie).
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Rysunek 82. Poréwnanie dendrograméw. Kolorami ujeto te same grupy klastréw.
Po lewej: Konfederacja, po prawej: Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki dendextend.

3.5.11. Poréwnanie indeksem Jaccarda
W poczatkowej fazie sprawdzono jaka jest zasobno$¢ indywidualnych stéw kazdej z par-
tii. Ze wzgledu na r6zng liczbg wystgpien warto$¢ ta waha si¢ od 10 812 do 24 234. Aby
zoptymalizowa¢ 1 wyréwnac stowniki uzyto po 10 000 najczesciej uzywanych stow dla

kazdej z partii.

Tabela 13. Licznos¢ uzytych stéw w badanym okresie

PiS 19844
KO 24234
Lewica 17190
KP 12483
Konfederacja 10812

Zrodto: opracowanie wlasne
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Wyniki przedstawiaja si¢ w nastepujacy sposob:

Tabela 14. Indeks Jaccarda pomiedzy partiami

PiS KO Lewica KP Konfederacja
PiS 1 0,56 0,55 0,55 0,44
KO 0,56 1 0,62 0,57 0,50
Lewica 0,55 0,62 1 0,55 0,48
KP 0,55 0,57 0,55 1 0,46
Konfederacja 0,44 0,50 0,48 0,46 1

Zrodlo: opracowanie wlasne

Tabela powyzej pokazuje wartosci Jaccard index. Jest to naturalne, ze przy tak duzej
licznosci stownikow stowa beda si¢ powtarza¢ dla kazdej z partii, dlatego wartosci beda
uwzglednia¢ jakas czes¢ wspolng zbioréw. Z Tabeli 14. mozna odczytaé, ze najwyzsza
warto$cig podobienstwa cechuje si¢ KO oraz Lewica, gdzie parametr podobienstwa jest
na poziomie 0,62. Najnizsza warto$¢ prezentuje kombinacja PiS oraz Konfederacja (pa-
rametr Jaccard index rowna si¢ 0,44). Wartosci sugeruja, ze Lewica oraz Koalicja Oby-
watelska uzywaja najbardziej podobnych stownikow stow (w grupie 10 000 najczesciej
uzywanych stéw), partia Konfederacja najbardziej odbiega od reszty partii w tym wspot-
czynniku. Tak jak w poprzedniej cze$ci w przypadku klastrow wida¢ ogolne podobien-

stwa stow typu: (pani, marszatek), (panie, marszatku), (wysoka, izbo), (bgda, bedzie).

3.6. Analiza koszykowa zwrotow wystepujacych razem

W tej cze$ci skupiono si¢ na powigzaniach stow ze sobg. W tym celu wykorzystano
technike uczenia maszynowego zwang regutami asocjacyjnymi (ang. Association rules).
Jest to technika czesto uzywana w analizie koszykowej, ale ponadto stosuje si¢ ja w ob-
szarach bankowosci, ubezpieczen, medycyny, telekomunikacji. Pomaga znalez¢ zwigzki

mig¢dzy elementami (produktami) i prawdopodobienstwami zaistnienia tych sytuacji.

Po analizie stow najczgéciej wystepujacych zdecydowano si¢ usung¢ stowa bedace
og6lnym przywitaniem z marszatkiem, postami badz Wysoka Izba. Naleza do nich: bar-
dzo, szanowni, dziekuje, pani, panie, marszatek, marszatku, ministrze, szanowna, sza-
nowny, wysoka, izbo, panowie, postowie, premierze. Stowa te na dalszych etapach analizy

zostaly usunigte.
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Do znalezienia potaczen pomigdzy elementami wykorzystano pakiet R 0 nazwie aru-
les*®!. Ten pakiet jest idealny do reprezentowania, analizowania i manipulowania danymi
1 wzorcami transakcji. Transakcje w tym przypadku oznaczajg indywidualne wypowiedzi
politykéw. Do wizualizacja wykorzystano pakiet arulesViz*®2, Metoda analizy koszyko-
wej to technika, ktora wychwytuje sile powigzan (asocjacji) migdzy réoznymi obiektami
I potrafi wskaza¢ wzorce wystgpowania tych obiektow jednoczes$nie (wspotwystepowa-
nia). Czesto stosowana jest w wyszukiwaniu kombinacji produktow, ktore sg czesto ku-
powane razem, co pozwala zidentyfikowa¢ wzorce i wskazaé zestawy produktow kupo-

wanych dla klientéw — stad wziela nazwe analizy koszykowe;j*®,

Aby osiagnac ten efekt wykorzystano 3 parametry regut asocjacyjnych: Wsparcie,
Zaufanie, Podniesienie.

Wsparcie (ang. Support) pokazuje, jak czgsto zestaw przedmiotow wystepuje we
wszystkich transakcjach. Zatozmy, ze mamy zestaw X = {masto, chleb} i jego wsparcie
réwne 0,2. Oznacza to, Ze ten zestaw pozycji wystepuje w 1/5 wszystkich transakceji, ktore

zawieraja 20% z nich.

g £ ({4} > (B)) Number of transactions with both A and B P(AnB)
uppor — = - = n
PP Total number of transactions

Zaufanie (ang. Confidence) jest wskaznikiem, ktory pokazuje prawdopodobienstwo
wystgpienia reguly, ktora jest prawdziwa. Zat6zmy, ze mamy regute {masto, chleb} =>
{mleko} ma zaufanie 0,3 / 0,3 = 1, co oznacza, ze kupujac masto i chleb, kupowalismy

réwniez mleko (prawdopodobienstwo 100%).

Number of transactions with both Aand B P(An B)

C id Al—1BD = - - =
onfidence (A}~ {51 Total number of transactions with A4 P(4)

461 Biblioteka arules, https://www.rdocumentation.org/packages/arules/versions/1.7-2, 28.12.2021.
462 Biblioteka arulesViz, http://mhahsler.github.io/arulesViz, 28.12.2021.
43 Analiza koszykowa, https://businessintelligence.pl/analiza-koszykowa, 01.02.2022.
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Podniesienie (ang. Lift) jest obliczeniem warunkowego prawdopodobienstwa wystg-
pienia {B} danego {A}. Jest to pomiar prawdopodobienstwa wystgpienia, jesli elementy

sa od siebie niezalezne.

Jesli warto$¢ tego parametru jest > 1, to pokazuje stopien, w jakim te dwa elementy

sg od siebie zalezne — im warto$¢ wigksza tym wieksza zaleznos¢.

Jesli warto$¢ podniesienia jest < 1, pokazuje, ze elementy sg zastgpowalne. To suge-

ruje, ze jeden element ma negatywny wplyw na obecno$¢ innego elementu i odwrotnie.*64

Number of transaction B

ExpectedConfidence ({A}— (B} = Total number of transactions -

P(B)

Transactions containing A and B P(AnB)

Lift ({4} - {8} = ExpectedConfidence ~ P(A).P(B)

Na potrzeby analizy postuzono si¢ widokami ze wzgledu na Lift i Confidence.

3.6.1. Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS)

Widok ze wzgledu na Lift (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Lift najwigkszymi warto$ciami charakteryzuja si¢ potaczenia
pomigdzy: {platformy} => {obywatelskiej}, {obywatelskiej} => {platformy}, {czytania,
projekt} => {pierwszego}.

Tabela 15. Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) — PiS

rank rules support | confidence lift | count

1 {platformy} => {obywatelskiej} 0,05 0,84 11,6 78

2 {obywatelskiej} => {platformy} 0,05 0,74 11,6 78

3 | {czytania, projekt} => {pierwszego} 0,05 0,82 11,3 73
{komisji, projekcie, sprawozdanie,

4 ustawy} => {rzadowym} 0,05 0,72 10,4 77
{projekcie, sprawozdanie, ustawy}

5 => {rzagdowym} 0,05 0,72 10,3 79

464 Association rules, https://towardsdatascience.com/association-rules-2-aa9a77241654, 28.12.2021;
Association Mining with R, http://r-statistics.co/Association-Mining-With-R.html, 28.12.2021
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{komisji, projekcie, sprawozdanie}

6 => {rzadowym} 0,05 0,69 9,9 77
{projekcie, sprawozdanie} => {rza-

7 dowym} 0,05 0,69 9,9 79

8 {izbie, ustawy} => {wysokiej} 0,05 0,93 9,5 77

9 | {pierwszego, projekt} => {czytania} 0,05 0,95 91 73
{Kklub, parlamentarnego, sprawiedli-

10 wos¢} => {parlamentarny} 0,05 0,67 9,1 78
{Kklub, parlamentarnego, prawo} =>

11 {parlamentarny} 0,05 0,67 9,1 78
{klub, klubu, parlamentarnego, spra-

12 wiedliwo$¢} => {parlamentarny} 0,05 0,67 9,1 78

{Kklub, klubu, parlamentarnego,

13 prawo} => {parlamentarny} 0,05 0,67 9,1 78
{klub, parlamentarnego, prawo, spra-

14 wiedliwo§¢} => {parlamentarny} 0,05 0,67 9,1 78

{Kklub, klubu, parlamentarnego,
prawo, sprawiedliwo$¢} => {parla-

15 mentarny} 0,05 0,67 9,1 78

16 | {komisji, pierwszego} => {czytania} 0,05 0,94 9,0 79

17 | {pierwszego, ustawy} => {czytania} 0,05 0,94 9,0 78

18 | {czytania, komisji} => {pierwszego} 0,05 0,65 9,0 79
{Kklub, parlamentarnego} => {parla-

19 mentarny} 0,05 0,66 8,9 78
{Kklub, klubu, parlamentarnego} =>

20 {parlamentarny} 0,05 0,66 8,9 78

Opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki arules

Rysunek 83. Graf. Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) — PiS
Na grafie ponizej widzimy kilka tematycznych grup, do najwigkszych nalezg spra-

wozdania projektu oraz potaczenia stow platformy obywatelskiej.
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Graph for 100 rules _
size: lift (7.275 - 11.622)
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Rysunek 84. Graf. Widok ze wzgledu na Lift (min. 3 elementy) — PiS
Do najwickszych grup ze wzglgdu na Lift nalezg obiekty: projekt, pierwszego czyta-

nia oraz sprawozdanie, projekcie, rzgdowym.

Graph for 100 rules
size: [ift (7.275 - 11.259)
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Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz
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Widok ze wzgledu na Confidence (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Confidence najwigkszymi wartosciami (1) charakteryzuja si¢
potaczenia w znacznej liczbie, do najczesciej wystepujacych nalezg: {klubu, sprawiedli-
wos¢} => {prawo}, {przedstawi¢, zaszczyt} => {mam}, {projektu, zmianie} =>

{ustawy}.

Tabela 16. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — PiS.

rank rules support | confidence | lift | count
1 {Klubu, sprawiedliwo$é} => {prawo} 0,16 1,00 3,6 | 233
2 {przedstawic, zaszczyt} => {mam} 0,16 1,00 2,7 | 231
3 {projektu, zmianie} => {ustawy} 0,15 1,00 2,3 | 219
4 {sprawiedliwo$¢, ustawy} => {prawo} 0,15 1,00 3,6 | 217
5 {przede} => {wszystkim} 0,14 1,00 52 | 209
6 {nr, zmianie} => {ustawy} 0,14 1,00 2,3 | 208
7 {przedstawic, ustawy, zaszczyt} => {mam} 0,14 1,00 2,7 | 202
8 {parlamentarnego, prawo} => {klubu} 0,13 1,00 54 | 194
{parlamentarnego, sprawiedliwos¢} =>
9 {klubu} 0,13 1,00 54 | 193
{parlamentarnego, prawo, sprawiedliwos$¢}
10 => {klubu} 0,13 1,00 54 | 193
{parlamentarnego, sprawiedliwos¢} =>
11 {prawo} 0,13 1,00 3,6 | 193
{klubu, parlamentarnego, sprawiedliwo$¢}
12 => {prawo} 0,13 1,00 3,6 | 193
13 {niektorych, ustaw} => {ustawy} 0,12 1,00 2,3 | 177
14 {ustaw, zmianie} => {ustawy} 0,12 1,00 2,3 | 177
15 {projektu, sprawiedliwo$c} => {prawo} 0,12 1,00 3,6 | 173
16 {niektorych, ustaw, zmianie} => {ustawy} 0,12 1,00 2,3 | 169
17 {klub, sprawiedliwo$¢} => {prawo} 0,11 1,00 3,6 | 166
{projektu, sprawiedliwosc¢, ustawy} =>
18 {prawo} 0,11 1,00 3,6 | 163
19 {parlamentarnego, ustawy} => {klubu} 0,11 1,00 54 | 162
20 {komisji, nr, zmianie} => {ustawy} 0,11 1,00 2,3 | 162

Opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki arules
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Rysunek 85. Graf. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — PiS.

Graph for 100 rules
size: confidence (1- 1)
color: count (73 - 84)
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Stowa majace najwyzszy parametr Confidence dotycza zwrotow przedstawienia przez

Prawo i1 Sprawiedliwos$¢ projektu ustawy wraz ze zwrotem: mam zaszczyt.
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Rysunek 86. Graf. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 3 elementy) — PiS.

Graph for 100 rules

size: confidence (1-1)
color: count (73 - 84)
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Stowa tworzgce 3 elementowe powigzania majace najwyzszy parametr Confidence
dotycza podobnie jak wyzej zwrotow: przedstawienia przez parti¢ (Prawo i Sprawiedli-

wos¢) projektu ustawy i podanie numeru komisji.

3.6.2. Koalicja Obywatelska (KO)

Widok ze wzgledu na Lift (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Lift najwigkszymi warto$ciami charakteryzuja si¢ potaczenia
pomiedzy:{koalicja} => {obywatelska}, {obywatelska} => {koalicja}, {koalicji} =>
{obywatelskiej}
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Tabela 17.Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) — KO

rank rules support | confidence lift count
1 {koalicja} => {obywatelska} 0,05 0,97 16,61 139
2 {obywatelska} => {koalicja} 0,05 0,90 16,61 139
3 {koalicji} => {obywatelskiej} 0,07 0,89 11,01 182
4 {obywatelskiej} => {koalicji} 0,07 0,85 11,01 182
5 {unii} => {europejskiej} 0,08 0,95 10,19 215
6 {europejskiej} => {unii} 0,08 0,86 10,19 215
7 {przede} => {wszystkim} 0,07 0,98 8,12 195
8 {wszystkim} => {przede} 0,07 0,61 8,12 195
9 {wysoki} => {sejmie} 0,08 0,95 7,81 223
10 {sejmie} => {wysoki} 0,08 0,69 7,81 223
11 {drugie} => {pierwsze} 0,05 0,67 6,52 136
12 {pierwsze} => {drugie} 0,05 0,50 6,52 136
13 {morawiecki} => {premier} 0,06 0,88 6,29 153
14 {premier} => {morawiecki} 0,06 0,41 6,29 153
15 {sprawiedliwosci} => {prawa} 0,07 0,72 4,38 198
16 {prawa} => {sprawiedliwos$ci} 0,07 0,45 4,38 198
17 {projektu} => {projekt} 0,06 0,56 3,26 149
18 {projekt} => {projektu} 0,06 0,33 3,26 149
19 {jaki} => {sposob} 0,06 0,53 3,14 166
20 {sposOb} => {jaki} 0,06 0,37 3,14 166

Opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki arules
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Rysunek 87. Graf. Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) - KO
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Widzimy ze ze wzgledu na parametr Lift najsilniejsze powigzania dotycza kombina-

cji: koalicja, obywatelska oraz unii, europejskiej*®°.

465 Wszystkie stowa w zbiorze, ujednolicone do matych liter po przygotowaniu danych.
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Rysunek 88. Graf. Widok ze wzgledu na Lift (min. 3 elementy) - KO

Graph for 100 rules _
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

W widoku na Lift najmocniejsze powigzania dotyczg wzmianek projektu ustawy oraz

pytan zwigzanych z tym tematem.

Widok ze wzgledu na Confidence (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Confidence najwickszymi warto$ciami charakteryzuja si¢ po-

taczenia: {przede} => {wszystkim}, {koalicja} => {obywatelska},{unii} => {europej-

skiej}

Tabela 18.Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — KO

ran suppor |  confi- co-
k rules t dence lift | unt
1 {przede} => {wszystkim} 0,07 0,98 8,12 | 195
2 {koalicja} => {obywatelska} 0,05 0,97 16,61 | 139
3 {unii} => {europejskiej} 0,08 0,95 10,19| 215
4 {wysoki} => {sejmie} 0,08 0,95 7,81 | 223
5 {obywatelska} => {koalicja} 0,05 0,90 16,61 | 139
6 {koalicji} => {obywatelskiej} 0,07 0,89 11,01 182
7 {morawiecki} => {premier} 0,06 0,88 6,29 | 153
8 {by¢, naprawde} => {tak} 0,06 0,88 1,73 | 167
9 {bedzie, naprawde} => {tak} 0,08 0,87 1,72 | 224
10 {dzisiaj, naprawde} => {tak} 0,07 0,87 1,70 | 186
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11 {europejskiej} => {unii} 0,08 0,86 10,19| 215
12 {jeszcze, naprawdg} => {tak} 0,05 0,86 1,70 | 143
13 {naprawdg, pan} => {tak} 0,07 0,85 1,67 | 180
14 {obywatelskiej} => {koalicji} 0,07 0,85 11,01 182
15 {naprawdg, rzad} => {tak} 0,05 0,85 1,66 | 142
16 {naprawde, panstwa} => {tak} 0,05 0,84 1,66 | 135
17 {naprawdg, panstwo} => {tak} 0,08 0,84 1,65 | 203
18 {naprawde} => {tak} 0,17 0,83 1,64 | 453
19 {panu} => {pan} 0,06 0,82 2,31 | 151
20 {byto, jeszcze} => {tak} 0,05 0,79 1,56 | 140

Opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki arules.

Rysunek 89. Graf. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — KO
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz
Parametr Confidence ukazuje najsilniejsze powigzania dla elementow: unii europej-
skiej, zwrotow jak: przede wszystkim, oraz wysoki sejmie, oraz nazwy partii: koalicja oby-

watelska.
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Rysunek 90. Graf. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 3 elementy) —

Graph for 100 rules
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color: count (134 - 252)
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz.

KO

Parametr Confidence ukazuje najsilniejsze powigzania dla 3 elementow dla réznych

obiektow (panstwo, panstwa, pan, by¢) gdzie centralnym punktem jest stowo tak.

3.6.3. Lewica

Widok ze wzgledu na Lift (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Lift najwigkszymi warto$ciami charakteryzuja si¢ potaczenia

pomiedzy: {unii} => {europejskiej}, {europejskiej} => {unii},{polek} => {polakow}

Tabela 19. Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) — Lewica

ran suppor | confi- co-
k rules t dence lift | unt
1 {unii} => {europejskiej} 0,08 0,93 10,17 | 126
2 {europejskiej} => {unii} 0,08 0,92 10,17 | 126
3 {polek} => {polakdéw} 0,06 0,98 9,14 | 94
4 {polakow} => {polek} 0,06 0,59 9,14 | %
5 {pismie} => {odpowiedz} 0,05 0,77 8,69 | 79
6 {odpowiedz} => {piSmie} 0,05 0,59 8,69 | 79
7 {wysoki} => {sejmie} 0,08 0,92 7,88 | 123
8 {sejmie} => {wysoki} 0,08 0,71 7,88 | 123
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9 {imieniu} => {klubu} 0,05 0,64 7,30 | 82
10 {klubu} => {imieniu} 0,05 0,63 7,30 | 82
11 {przede, tak} => {wszystkim} 0,05 0,99 6,79 | 76
12 {przede} => {wszystkim} 0,10 0,99 6,79 | 146
13 {wszystkim} => {przede} 0,10 0,67 6,79 | 146
14 {sprawiedliwos$¢} => {prawo} 0,06 0,92 6,41 | 84
15 {prawo} => {sprawiedliwo$¢} 0,06 0,39 6,41 | 84
16 {tak, wszystkim} => {przede} 0,05 0,63 6,39 | 76
17 {lewicy, ustawy} => {klubu} 0,05 0,51 577 | 76
18 {lewicy, projekt} => {klub} 0,05 0,57 543 | 76
19 {posiedzeniu} => {komisji} 0,05 0,82 540 | 75
20 {komisji} => {posiedzeniu} 0,05 0,33 540 | 75

Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arules.

Rysunek 91. Graf. Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) — Lewica

Graph for 100 rules
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Ote p_ﬁangm -

ustav@- |

osob@ Q )

mowit  (TPSob S inistra
< (parad

premiefa O jaki

sposa%—>

pan

usta Lstawa rzad

~MaMehodzi sprawiediiwoskPudzetu
mamyO o p féajnswa o

posiedzeniu  'SVca (%) OO'Q}%
@ jeszcze Q%b
komisji % %%88 rze@

8 (})rOJe @d@ @)

leww '”b

srodkdm

K\um d) sprame@sc’:
@awo
@emu

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz.

Widok ze wzglgdu na parametr Lift pokazuje kilka punktow o najwigkszej po-
wierzchni symbolizujagcy ww. parametr jak: unii europejskiej, polek, polakéw, odpowiedz

pismie, imieniu klubu oraz Wysoki sejmie.

172



Rysunek 92. Graf. Widok ze wzgledu na Lift (min. 3 elementy) — Lewica

Graph for 100 rules .
size: it (2.155-6.791)
color: count (75 - 134)

ws7ypthie

naprawde
naghawe sprawiedliwosci

pan OO @ pod

pana o]
te
CS:) tak prawa
stawaOO
beda CC))O b%daeoOO
@

jeszcze bl\é(iw(?a rojektu \ew

(¢ mamy O C ustakamisi Kiubu
8:) prcuelcio ?8

anstwa Q:)

chodzi

rzad dzisiaj manPanstwo

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

W przypadku 3 elementowych wida¢ najwigksze obiekty na grafie to tak, przede,
wszystkim oraz lewicy, projekt, klubu.

Widok ze wzgledu na Confidence (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Confidence najwigkszymi warto$ciami charakteryzujg si¢ po-

taczenia:{przede, tak} => {wszystkim}, {przede} => {wszystkim}, {polek} => {polakow}
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Tabela 20. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — Lewica

rank rules Suptpor gzgf:le lift l(,:l?lt
1 {przede, tak} => {wszystkim} 0,05 0,99 6,79 | 76
2 {przede} => {wszystkim} 0,10 0,99 6,79 | 146
3 {polek} => {polakow} 0,06 0,98 9,14 | 94
4 {unii} => {europejskiej} 0,08 0,93 10,17 | 126
5 {sprawiedliwos§¢} => {prawo} 0,06 0,92 6,41 | 84
6 {europejskiej} => {unii} 0,08 0,92 10,17 | 126
7 {bedzie, klub} => {lewicy} 0,05 0,92 4,75 | 80
8 {wysoki} => {sejmie} 0,08 0,92 7,88 | 123
9 {klub, tak} => {lewicy} 0,06 0,91 4,69 | 89
10 {klub, projekt} => {lewicy} 0,05 0,88 457 | 76
11 {moje} => {pytanie} 0,12 0,88 2,55 | 173
12 {klub, ustawy} => {lewicy} 0,06 0,88 453 | 85
13 {projekt, ustawa} => {ustawy} 0,05 0,87 2,79 | 79
14 {bedzie, naprawde} => {tak} 0,05 0,86 2,03 | 80
15 {klub} => {lewicy} 0,09 0,85 4,41 | 134
16 {mamy, projekt} => {ustawy} 0,06 0,85 2,73 | 83
17 {sprawiedliwosci, tak} => {prawa} 0,05 0,84 412 | 81
18 {lewica, projekt} => {ustawy} 0,06 0,84 2,70 | 93
19 {lewicy, projektu} => {ustawy} 0,05 0,82 2,65 | 80
20 {posiedzeniu} => {komisji} 0,05 0,82 540 | 75

Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arules
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Rysunek 93. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — Lewica

Graph for 100 rules
size: confidence (0.675 - 0.987)
color: count (75 - 229)
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Ze wzgledu na Confidence, najwicksze wartosci prezentuja zwroty przede wszystkim,

polek, polakéw, unii europejskiej, prawo, sprawiedliwos¢ oraz zwrotu wysoki sejmie.
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Rysunek 94. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 3 elementy) — Lewica

Graph for 100 rules
size: confidence (0.654 - 0.987)

color: count (75 - 134)
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Zwroty 3 elementowe najwigksze wartosci prezentuja tak, przede, wszystkim oraz be-

dzie, klub, lewicy.
3.6.4. Koalicja Polska (KP)

Widok ze wzgledu na Lift (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Lift najwickszymi warto§ciami charakteryzuja si¢ potaczenia
pomiedzy: {polskiego, stronnictwa} => {ludowego}, {stronnictwa} => {ludowego},{lu-
dowego} => {stronnictwa}

Tabela 21. Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) — KP

ran suppor | confi- co-
k rules t dence lift | unt
1 {polskiego, stronnictwa} => {ludowego} 0,05 1,00 | 18,44 | 40
2 {stronnictwa} => {ludowego} 0,05 0,98 | 17,99 | 40
3 {ludowego} => {stronnictwa} 0,05 0,98 | 17,99 | 40
4 {ludowego, polskiego} => {stronnictwa} 0,05 0,98 | 17,99 | 40
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5 {innych, niektorych, ustawy} => {ustaw} 0,05 0,95 | 11,08 | 40
6 {mam, nr, stanowisko} => {zaszczyt} 0,05 0,95 10,75 | 40
7 {kukiz, mam, stanowisko} => {zaszczyt} 0,06 0,93 10,53 | 42
8 {klubu, kukiz, mam, stanowisko} => {zaszczyt} 0,05 0,93 | 10,50 | 40
9 {klubu, mam, projekt, stanowisko} => {zaszczyt} 0,05 0,93 | 10,50 | 40
{Kklubu, mam, projekt, stanowisko, ustawy} => {za- 0,05 093 | 1048 | 39
10 szczyt}
11 {klubu, mam, nr} => {zaszczyt} 0,05 0,93 | 10,46 | 38
12 | {Kkukiz, mam, stanowisko, ustawy} => {zaszczyt} 0,05 0,93 | 10,46 | 38
13 {mam, projekt, stanowisko} => {zaszczyt} 0,05 091 | 10,28 | 41
14 | {mam, projekt, stanowisko, ustawy} => {zaszczyt} | 0,05 0,91 | 10,26 | 40
15 {innych, ustaw} => {niektorych} 0,05 0,98 | 10,25 | 41
16 {innych, ustaw, ustawy} => {niektorych} 0,05 0,98 | 10,24 | 40
17 {bedzie, klubu, mam, stanowisko} => {zaszczyt} 0,05 091 | 10,23 | 39
18 | {bedzie, mam, stanowisko, ustawy} => {zaszczyt} 0,05 091 | 10,23 | 39
19 | {klubu, mam, stanowisko, ustawy} => {zaszczyt} 0,06 091 | 10,22 | 48
20 | {Klubu, mam, polska, stanowisko} => {zaszczyt} 0,06 0,90 | 10,20 | 47

Opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki arules

Rysunek 95. Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) — KP
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Nieporéwnywalnie duze wartosci w stosunku do innych powigzan dotyczy nazwy par-
tii: stronnictwa ludowego.
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Rysunek 96. Widok ze wzgledu na Lift (min. 3 elementy) — KP

Graph for 100 rules .
size: lift (7.65 - 18.439)
color: count (38 - 60)
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Dla minimum 3 elementowych powigzan rowniez dotycza nazwy partii — polskiego

stronnictwa ludowego.
Widok ze wzgledu na Confidence (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Confidence najwigkszymi wartosciami (1) charakteryzuja si¢
potaczenia w znacznej liczbie, do najczgéciej wystepujacych naleza: {koalicja} => {pol-
ska},{koalicja, tak} => {polska}{klubu, koalicja} => {polska}

Tabela 22. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — KP

suppor |  confi- co-

rank rules t dence lift | unt
1 {koalicja} => {polska} 0,26 1,00 2,94 | 199
2 {koalicja, tak} => {polska} 0,19 1,00 2,95 | 143
3 {klubu, koalicja} => {polska} 0,18 1,00 2,95 | 136
4 {bedzie, koalicja} => {polska} 0,17 1,00 2,95 | 131
5 {koalicja, ustawy} => {polska} 0,16 1,00 2,95 | 123
6 {koalicja, kukiz} => {polska} 0,15 1,00 2,95 | 117
7 {koalicja, polskie} => {polska} 0,15 1,00 2,95 | 116
8 {stronnictwo} => {ludowe} 0,15 1,00 6,69 | 113
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9 {ludowe} => {stronnictwo} 0,15 1,00 6,69 | 113
10 {polskie, stronnictwo} => {ludowe} 0,15 1,00 6,69 | 113
11 {ludowe, polskie} => {stronnictwo} 0,15 1,00 6,69 | 113
12 {stronnictwo} => {polskie} 0,15 1,00 4,25 | 113
13 {ludowe} => {polskie} 0,15 1,00 4,25 | 113
14 {ludowe, stronnictwo} => {polskie} 0,15 1,00 4,25 | 113
15 {dzisiaj, koalicja} => {polska} 0,14 1,00 2,95 | 105
16 {bedzie, koalicja, tak} => {polska} 0,14 1,00 2,95 | 103
17 {imieniu, koalicja} => {polska} 0,13 1,00 2,95 | 102
18 {polska, stronnictwo} => {ludowe} 0,13 1,00 6,69 | 101
19 {ludowe, polska} => {stronnictwo} 0,13 1,00 6,69 | 101
20 {polska, polskie, stronnictwo} => {ludowe} 0,13 1,00 6,69 | 101

Opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki arules

Rysunek 97. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — KP

Graph for 100 rules

size: confidence (1-1)
color: count (35 - 50)

chodzi

projektu

projekt

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Ze wzgledu na parametr Confidence najwieksze wartos$ci prezentuja obiekty nalezgce

do grupy koalicja, polska, kukiz oraz polskie stronnictwo ludowe.
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Rysunek 98. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 3 elementy) — KP

Graph for 100 rules
size: confidence (1-1)
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Podobnie jak w poprzednim przypadku nie ma znaczacych odstepstw i zwroty, ktore

sa najsilniejsze dotycza nazw partii oraz projektu ustawy.

3.6.5. Konfederacja

Widok ze wzgledu na Lift (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Lift najwickszymi warto§ciami charakteryzuja si¢ potaczenia

pomigdzy: {facto} => {de}, {de} => {facto}, {europejskiej, tak} => {unii}

Tabela 23. Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) — KP

ran suppor |  confi- co-
k rules t dence lift | unt
1 {facto} => {de} 0,05 1,00 17,20 41
2 {de} => {facto} 0,05 0,93 17,20 41
3 {europejskiej, tak} => {unii} 0,06 0,91 9,16 | 49
4 {europejskiej} => {unii} 0,09 0,89 9,03 | 68
5 {unii} => {europejskiej} 0,09 0,91 9,03 | 68
6 {bedzie, unii} => {europejskiej} 0,05 0,90 9,01 | 38
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7 {bedzie, europejskiej} => {unii} 0,05 0,88 8,92 | 38
8 {tak, unii} => {europejskiej} 0,06 0,89 8,87 | 49
9 {boze, rzeczypospolitej} => {szczgsc} 0,05 1,00 7,42 | 39
10 {boze, panstwo} => {szczes$¢} 0,07 0,96 7,15 | 53
11 {boze, tak} => {szczes¢} 0,07 0,96 7,15 | 53
12 {boze, jeszcze} => {szcze$¢} 0,06 0,96 7,12 | 47
13 {szcze$¢} => {boze} 0,13 1,00 7,07 | 102
14 {boze} => {szczes$¢} 0,13 0,95 7,07 | 102
15 {rzeczypospolitej, szczes¢} => {boze} 0,05 1,00 7,07 | 39
16 {jeszcze, szczg$¢} => {boze} 0,06 1,00 7,07 | 47
17 {panstwo, szczes¢} => {boze} 0,07 1,00 7,07 | 53
18 {szczeg$¢, tak} => {boze} 0,07 1,00 7,07 | 53
19 {tak, wszystkim} => {przede} 0,05 0,53 6,64 | 40
20 {przede} => {wszystkim} 0,07 0,92 6,55 | 55

Opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki arules

Rysunek 99. Widok ze wzgledu na Lift (min. 2 elementy) — Konfederacja
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

Ze wzgledu na Lift najwiekszymi wartoSciami powigzania odznacza si¢ zwrot de facto.

181



Rysunek 100. Widok ze wzgledu na Lift (min. 3 elementy) — Konfederacja
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size: lift (2.123 - 9.159)

color: count (38 - 55)

wiedy np

]
anstwa
O@begq

Y. oG teraz
bar / ,.
jeszcze Oﬂfi?% OCSJC%
. ;7=
utay ]
O WL moma

Q0
8przecie%Qj) o0 o

o
égroamstetyo 8 8 oczywiscie
- Whasnie
Co-maprawde o tak (383

- rawa
-
choldigdy oq o pot%ﬁ%awedliwoéd
]

Jpar spygtomiast

lai &
o O@) o]
no O nas pan
temu dzisiaj pana
polsce WsHERRE nam

jako Uddzierzzddu
roku

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

W przypadku zwiazkow trzyelementowych najsilniejsze z nich to tak lub bedzie, unii,

europejskiej, oraz zwrotu szczesé boze*®® rzeczypospolitej.
Widok ze wzgledu na Confidence (minimum 2 elementy)

Jesli chodzi o parametr Confidence najwigkszymi wartosciami (1) charakteryzuja si¢
potaczenia w znacznej liczbie, do najczeSciej wystepujacych naleza: {szczes¢} =>

{boze}, {panstwo, szczes¢} => {boze} {szczes¢, tak}y => {boze}.

Tabela 24. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — KP

ran suppor | confi- co-
k rules t dence lift | unt
1 {facto} => {de} 0,05 1,00 17,20 41
2 {boze, rzeczypospolitej} => {szczgsc} 0,05 1,00 7,42 | 39
3 {szcze§¢} => {boze} 0,13 1,00 7,07 | 102

466 Jest to charakterystyczne powitanie jednego z najbardziej aktywnych postéw — Grzegorza Brauna.
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4 {rzeczypospolitej, szczgs¢} => {boze} 0,05 1,00 7,07 | 39
5 {jeszcze, szczesc} => {boze} 0,06 1,00 7,07 | 47
6 {panstwo, szczes¢} => {boze} 0,07 1,00 7,07 | 53
7 {szcze$¢, tak} => {boze} 0,07 1,00 7,07 | 53
8 {bedzie, niestety, wlasnie} => {tak} 0,05 0,98 1,69 | 40
9 {bedzie, t¢, whasnie} => {tak} 0,05 0,98 1,69 | 39
10 {boze, panstwo} => {szczes$¢} 0,07 0,96 7,15 | 53
11 {boze, tak} => {szczes$¢} 0,07 0,96 7,15 | 53
12 {boze, jeszcze} => {szczes$¢} 0,06 0,96 7,12 | 47
13 {beda, bedzie, jeszcze} => {tak} 0,06 0,96 1,66 | 46
14 {naprawde, niestety} => {tak} 0,06 0,96 1,65 | 44
15 {bedzie, jeszcze, sobie} => {tak} 0,06 0,96 165 | 44
16 {beda, bedzie, sobie} => {tak} 0,06 0,95 1,65 | 42
17 {boze} => {szcze$c} 0,13 0,95 7,07 | 102
18 {nas, oczywiscie} => {tak} 0,05 0,95 1,64 | 39
19 {beda, niestety} => {tak} 0,05 0,95 1,64 | 38
20 {oczywiscie, przed} => {tak} 0,05 0,95 1,64 | 38

Opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki arules

Rysunek 101. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 2 elementy) — Konfederacja
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz
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Ze wzgledu na parametr Confidence i zwigzki dwuelementowe to dotycza one zwrotu de

facto oraz szczes¢ boze z kombinacja stowa rzeczypospolitej.
Rysunek 102. Widok ze wzgledu na Confidence (min. 3 elementy) — Konfederacja

Graph for 100 rules )
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki arulesViz

W przypadku trzyelementowych powigzan na parametr Confidence podobnie jak
w poprzednim przypadku zwroty szczesé boze rzeczpospolitej, 0raz szczesé boze konfe-

deracja prezentuja najwyzsze wartosci w stosunku do innych.

3.6.6. Interpretacja wynikow

Kazda partia charakteryzuje si¢ swoimi rodzajami polaczen i posiada swoje wzorce, jesli
chodzi o uzycie stow w réznych kombinacjach, ale biorac pod uwage badanie wspdlne;j
czesci wszystkich partii z wykorzystaniem analizy koszykowej 1 20 najczgstszych pota-
czen, ponadto biorgc pod uwage parametry jak Confidence i Lift, mozna stwierdzié, ze
istniejg pewne czesci wspodlne. 4 partie czesto uzywaty zwrotu przede wszystkim; 3 partie
wspominaty o unii europejskiej; oraz rowniez postowie z dwoch partii czesto stosowali

zwrot wysoki sejmie.
- {przede} => {wszystkim} — Partie: PiS, KO, Lewica, Konfederacja
- {europejskiej} => {unii} — Partie: KO, Lewica, Konfederacja
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- {unii} => {europejskiej} — Partie: KO, Lewica, Konfederacja
- {wysoki} => {sejmie} — Partie: KO, Lewica

Kazda partia ma w swoim stowniku powigzania stow dotyczacy ich nazw. Partia Ko-
alicja Polska oprocz powtarzajacych si¢ kombinacji nazwy partii nie maja w tej ana-
lizie charakterystycznych wzorcow oprocz odwotania do Unii Europejskiej oraz pro-
jektu ustawy. Lewica rowniez odwotuje sie¢ do Unii Europejskiej i nazwy partii, ale
wida¢ wzorzec w postaci zwrotu Wysoki sejmie oraz polek i polakéw. Ciekawg przy-
padtos¢ wida¢ w przypadku Koalicji Obywatelskiej 1 PiS: KO stosuje wobec swojej
partii nazwe wilasciwg koalicyjng (koalicja obywatelska), ale PiS nawigzuje do na-
zwy: platforma obywatelska.

3.7. Analiza ngraméw

W tej czesci z wykorzystaniem biblioteki tidytext*®” skupiono si¢ na analizie stow
najczesciej wspotwystepujacych w wypowiedziach politykow i przedstawiono je jako ze-
stawienie elementow dwuczesciowych (bigramy), trzyczesciowych (trigramy), oraz czte-
roczg$ciowych. Wybrano najczesciej wystepujace i za posrednictwem pakietu ggplot2
stworzono wykresy prezentujagce wspomniane dane z podziatem na poszczeg6lne partie.
Analiza miata na celu sprawdzenie wzorcow stownikow n-elementowych kombinacji

stow wykorzystywanych przez politykow z poszczegdlnych formacji.
3.7.1. Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS)
Do najczescie) wystepujacych dwu-wyrazowych naleza: prawo sprawiedliwosc, pro-

jektu ustawy, projekt ustawy.

Do najczesciej wystepujacych trzy-wyrazowych naleza: ustawy zmianie ustawy, par-

lamentarnego prawo sprawiedliwosé, klubu parlamentarnego prawo.

Do najczesciej wystepujacych cztero-wyrazowych naleza: klubu parlamentarnego
prawo sprawiedliwosé, imieniu klubu parlamentarnego prawo, projektu ustawy zmianie

ustawy.

47Biblioteka tidytext, https://www.rdocumentation.org/packages/tidytext/versions/0.3.2, 29.12.2021.
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Rysunek 103. Najczesciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: PiS
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.
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Rysunek 104. Najczesciej wystepujace wyrazy 3-czesciowe. Partia: PiS

ustawy zmianie ustawy
parlamentarnego prawo sprawiedliwosc
klubu parlamentarnego prawo

mam zaszczyt przedstawic

imieniu klubu parlamentarnego -

komisji finansdw publicznych

niektdrych innych ustaw

projektu ustawy zmianie

parlamentarny prawo sprawiedliwos¢ -

klub parlamentarny prawo 4

ngram

rzad prawa sprawiedliwosci
projekcie ustawy zmianie
rzadowego projekiu ustawy q
rzadowym projekcie ustawy
zaszezyt przedstawic stanowisko §
sprawiedliwosci praw cztowieka
zaszczyt przedstawic sprawozdanie o
komisja finansdw publicznych §

polityki spotecznej rodziny q

przedstawié sprawozdanie komisii

m‘
©

—
- e B ]
“ o os S
co
o2
[i=]
=
S ==
& 8 8
]
(==

| |||
[+3)
o

100 200

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.
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Rysunek 105. Najczesciej wystepujace wyrazy 4-czesciowe. Partia: PiS
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.

3.7.2. Koalicja Obywatelska (KO)

250

Do najczgsciej wystepujacych dwu-wyrazowych naleza: tak naprawde, unii europej-

skiej, pan minister.

Do najczesciej wystepujacych trzy-wyrazowych naleza: pan premier morawiecki,

klub koalicji obywatelskiej, klubu koalicji obywatelskiej.

Do najczesciej wystepujacych cztero-wyrazowych naleza: klubu parlamentarnego

koalicja obywatelska, imieniu klubu koalicji obywatelskiej, klub parlamentarny koalicja

obywatelska.
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Rysunek 106. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: KO
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.
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Rysunek 107. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 3-czesciowe. Partia: KO
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.
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Rysunek 108. Najczesciej wystepujace wyrazy 4-czesciowe. Partia: KO
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.

3.7.3. Kaoalicja Polska (KP)

Do najczgsciej wystepujacych dwu-wyrazowych nalezg: koalicja polska, unii euro-
pejskiej, przede wszystkim.

Do najczesciej wystgpujacych trzy-wyrazowych nalezg: polskie stronnictwo ludowe,
polska polskie stronnictwo, koalicja polska polskie.

Do najczgsciej wystepujacych cztero-wyrazowych naleza: koalicja polska polskie

stronnictwo, polska polskie stronnictwo ludowe, polskie stronnictwo ludowe kukiz.
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Rysunek 109. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.
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Rysunek 110. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 3-czesciowe. Partia: KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.
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Rysunek 111. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 4-czesciowe. Partia: KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.

3.7.4. Lewica

Do najczegsciej wystepujacych dwu-wyrazowych naleza: unii europejskiej, projekt

ustawy, przede wszystkim.

Do najczesciej wystepujacych trzy-wyrazowych nalezg: ustawy zmianie ustawy, pro-

sze odpowiedz pismie, moje pytanie takie.

Do najczesciej wystepujacych cztero-wyrazowych naleza: projektu ustawy zmianie

ustawy, przerwe zwolanie konwentu seniorow, komisji sprawiedliwosci praw cztowieka.
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Rysunek 112. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.

195




Rysunek 113. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 3-czesciowe. Partia: Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.
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Rysunek 114. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 4-czesciowe. Partia: Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.

3.7.5. Konfederacja

Do najczesciej] wystepujacych dwu-wyrazowych naleza: unii europejskiej, szczesé

boze, prosze panstwa.

Do najczesciej wystepujacych trzy-wyrazowych naleza: zwofania konwentu senio-

row, celem zwolania konwentu, sejm rzeczpospolitej polskiej.

Do najczesciej wystepujacych cztero-wyrazowych naleza: celem zwotania konwentu

seniorow, szczes¢ boze dobry wieczor, przerwy celem zwotania konwentu.
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Rysunek 115. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.
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Rysunek 116. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 3-czesciowe. Partia: Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z Wykorzystaniem pakietu ggplot2.
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Rysunek 117. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 4-czesciowe. Partia: Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.

3.7.6. Podsumowanie

Analiza ngramow pokazuje, ze kazda z grup ma swoje indywidualne zwroty n-czg-
sciowe 1 warto analizowa¢ kazda z osobna. Istniejg pewne charakterystyki, ktore sa
wspolne, jak wymienienie nazwy partii dla kazdej z grup, lub uzywanie ogdlnych zwro-
tow, jak przede wszystkim. Kazda z partii w najczgsciej uzywanych posiada zwrot doty-
czacy Unii Europejskiej. Natomiast istniejg zwroty, ktore charakteryzuja tylko niektore
partie jak zwrot polek [i] polakow charakteryzujacy KO i Lewicg. Szczesé boze czy de

facto uzywany czesto przez postow Konfederacji.

3.8. Analiza sentymentéw

Glownym celem tej czgsci byt pomiar emocji biorgc pod uwage uzyte stowa uzywane

przez postow na méwnicy sejmowej. Aby dokonac tego pomiaru postuzono si¢ biblioteka
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stow dostgpna z serwisu Stowosie¢ — Politechniki  Wroctawskiej  (plword-
net.pwr.wroc.pl)*%®. Dodatkowo, aby wzmocnié pomiar i uzyskaé nacechowanie podsta-
wowych stow, jak réwniez ich odmian postuzono sie biblioteka PoliMorfologik*°. Zta-
czono bazy z nacechowaniem (Stowosie¢) oraz odmianami stow (PoliMorfologik). Zta-
czenie baz stéw umozliwito pomiar nie tylko na podstawowe brzmienie, ale rowniez od-
miany np. pies - psem, psu .itd. Wybrano z bazy stowa ktore maja nacechowanie nega-
tywne (-m, -s) oraz nacechowanie pozytywne (+m, +s) oraz wszystkie te, ktore prezentujg
okreslone emocje. Wiekszo$¢ stow ma przypisanych kilka emocji lub rodzajoéw nacecho-
wania w zaleznos$ci od kontekstu, dlatego niektore stowa moga mie¢ kilka emocji, wigc

te mogg by¢ uwzglednione w kilku statystykach.

3.8.1. Wyniki ogolne

- Sléw o nacechowaniu mocno negatywnym najwigcej notuje Konfederacja

(3%), najmniej PiS (2,1%);

- Slow o nacechowaniu stabo negatywnym najwigcej notuje Konfederacja

(5%), najmniej PiS (4,2%);

- Stoéw o nacechowaniu mocno pozytywnym najwigcej notuje PiS (4,2%), naj-

mniej KP (3,6%);

- Sloéw o nacechowaniu stabo pozytywnym najwigcej notuje PiS (10,2%), naj-

mniej Konfederacja (9,2%).

Doktadne wyniki przedstawia Rysunek 118.

48 A Dziob, M. Piasecki, E. Rudnicka, plWordNet 4.1-a Linguistically Motivated, Corpus-based Bi-
lingual Resource. In: Fellbaum, C., Vossen, P., Rudnicka, E., Maziarz, M., & Piasecki, M. (Eds.), Proceed-
ings of the 10th Global WordNet Conference: July 23-27, 2019, Wroclaw (Poland). Wroctaw: Oficyna
Wydawnicza Politechniki Wroctawskiej, pp. 353--362. (pdf,Bibtex); M. Piasecki, S. Szpakowicz, B. Broda.
A Wordnet from the Ground Up. Wroclaw, Oficyna Wydawnicza Politechniki Wroclawskiej, 20009.
(pdf,Bibtex)

469 M. Mitkowski, Biblioteka odmian stow, https://github.com/morfologik/polimorfologik/blob/ma-
ster/src/LICENSE.txt, 28.12.2021; Copyright (c) $copyright date, Marcin Mitkowski All rights reserved.
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Rysunek 118. Procent sentymentéw w uzytych stowach z podzialem na partie
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s.negatywne s.pozytywne
0.0 25 50 75 10.0 0.0 25 50 75 10.0

Procent sentymentow w uzytych stowach

Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

Najbardziej liczne emocje to rados¢, smutek, zaufanie oraz ztos¢. Jesli chodzi o ra-
dos¢ najwyzsze wartosci notuje PiS (9,8%). W przypadku emocji smutku najwyzsze war-
tosci procentowe notuje Konfederacja (7,4%). Jesli chodzi o zaufanie najwyzszg wartos¢

uzyskuje PiS (7,6%). Najwyzszg warto$¢ jesli chodzi o zto$¢ notuje Konfederacja (7,8%).

Rysunek 119. Procent emocji w uzytych slowach z podzialem na partie
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Procent emocji w uzytych stowach

Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

Wykres Procent emocji w uzytych stowach z podziatem na postéow prezentuje 25 naj-
wyzszych warto$ci wsrdd postow wszystkich formacji. Rozpatrujac emocje pozytywne

(rado$¢, zaufanie, cieszenie si¢ na co$ oczekiwanego) wida¢ wigkszg licznos¢ postow PiS
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w stosunku do innych partii. W przypadku emocji negatywnych (smutek, ztos¢, strach,
wstret) proporcje ulegaja zmianie i widzimy wieksza w stosunku do emocji pozytywnych

licznos¢ postoéw z partii opozycyjnych.

Liczba emocji w uzytych stowach z podzialem na postow pokazuje najwigksze licz-
bowe wartosci w uzytych stowach pod wzgledem emocji w wypowiedziach. Wartosci sg
zalezne od ogdlnej liczby wypowiedzi postow. Z tego powodu zwykle osoby majace naj-
wyzsza pozycje na liScie maja jedng z najwiekszych wartosci jesli chodzi o liczbg wypo-

wiedzi ogdtem.
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Rysunek 120. Procent emocji w uzytych slowach z podzialem na postéw
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.
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Rysunek 121. Liczba emocji w uzytych stowach z podzialem na postow
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.
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3.8.2. Wyniki procentowe nacechowania w jednostce czasu

W przypadku stéw o nacechowaniu mocno i stabo pozytywnym w procentowym uje-
ciu partia PiS przoduje w badanym okresie. W przypadku slow mocno i stabo negatyw-

nym najwyzsze wartosci w badanym okresie prezentuja partie: Konfederacja i Lewica.

Rysunek 122. Procent emocji mocno pozytywnych w uzytych slowach z podzialem
na partie w czasie
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

Rysunek 123. Procent emocji stabo pozytywnych w uzytych slowach z podzialem
na partie w czasie
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot?2.
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Rysunek 124. Procent emocji mocno negatywnych w uzytych stowach z podzialem
na partie w czasie
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

Rysunek 125. Procent emocji stabo negatywnych w uzytych slowach z podzialem
na partie w czasie
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.
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3.8.3. Najczesciej wystepujace stowa w wypowiedziach majace nace-

chowanie

Do najczesciej uzywanych stow majacych nacechowanie mocno pozytywne nalezg

(wysoka, prawa, prawo), w przypadku stow stabo pozytywnych sg to stowa (panie, pani,

wysoka).

Do najczg$ciej uzywanych stéw majacych nacechowanie mocno negatywne naleza

(tam, raz, nic), w przypadku stow stabo pozytywnych sg to stowa (chodzi, tam, gdzie).

Nalezy pamigtac, ze stowa wypowiadane w réznych kontekstach moga mie¢ rozne

znaczenia, dlatego niektore ze stow moga pojawic si¢ w kilku statystykach.

Rysunek 126. Najcze$ciej wypowiadane slowa majace nacechowanie
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

W przypadku stow mocno pozytywnych o najwigkszej licznosci naleza: wysoka (naj-

wyzsza warto$¢ dla PiS), prawa i prawo (najwyzsze wartosci dla PiS).

W przypadku stow stabo pozytywnych o najwiekszej liczno$ci naleza: panie (najwyz-
sza warto$¢ dla KO), pani (najwyzsza warto$¢ dla KO), wysoka (najwyzsza wartos¢ dla

KO).
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W przypadku stow mocno negatywnych o najwigkszej licznosci naleza: zero (naj-
wyzsza wartos¢ dla KO), tam (najwyzsza wartos¢ dla KO), raz (najwyzsza wartos¢ dla

KO).

W przypadku stow stabo negatywnych o najwigkszej licznos$ci naleza: nr (najwyzsza
warto$¢ dla PiS), chodzi (najwyzsza wartos¢ dla KO), poprawek (najwyzsza warto$¢ dla
PiS).

Rysunek 127. Najcze$ciej wypowiadane stowa majace nacechowanie mocno pozy-
tywne.

m.pozytywne
partia ko [l kortederacia [l ke [l Lewics PiS
KO Konfederacia KP Lewica PiS
wysoka - 190¢ NEE3 D2 s 1288
prawa- 692 W55 [ H GEs 703
prawo- b0 Fivo LY B 807
lucizi - 437 Five [ ]
wysoki- 263 341
prostu- 509 W5ko | 7] Wks
ludzie - 353 o5 L)
° praw - | 7F) 200
= bezpieczenstwa - 203
- pierwsze- [305 s
parlamentarnego - oo 266
lata- 9283 fibo ko
sycie- [NS16 | b7 FiBa 212
rozwoju- b1 262
wazne- e 76
2ycia- fli2 s
szczese- g
ktos - .2

0 500 1000 1500 20000 500 1000 1500 20000 500 1000 1500 20000 500 1000 1500 20000 500 1000 1500 2000
n

Zrédto: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.
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Rysunek 128. Najczesciej wypowiadane slowa majace nacechowanie stabo pozy-

tywne

stowo

Rysunek 129. Najczes$ciej wypowiadane stowa majace nacechowanie stabo nega-
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.
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Rysunek 130. Najczesciej wypowiadane stowa majace nacechowanie mocno nega-
tywne
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partia KO Konfederacja . KP . Lewica PiS

Ko Kenfederacia KP Lewica Pis
zero- 672

tam- 384 o4 g s 61
raz- a75 2 [ H G A7
nic- 403 o [ 1 [ 87
min- 195 47 %o | 7 219
wazne- 188 s [ A 16
zwierzat- 87 B> G 5 122
° boze- 115
z koncu- 2
5 malo- s 6
koniec- 163 [ il | 84
nikt- 52 s [ 3 Wie 90
szkoly - [ i 73
kryzysu- 42 s
wiejskich- 51 86

walki - 50
razem- 43
razie~ I I I e

Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

3.8.4. Procentowy udzial rodzaju nacechowania w wypowiedziach
poszczegolnych postow
PiS
Postowie z partii PiS, ktérzy maja najwyzsze warto$ci procentowe negatywnych

(stabo negatywnych + mocno negatywnych) sentymentéw w swoich wypowiedziach to:

Leszek Dobrzynski [16,2%], Dariusz Bak [12,5%], Jan Duda [11,2%].

Postowie z partii PiS, ktorzy maja najwyzsze warto$ci procentowe pozytywnych
(stabo pozytywnych + mocno pozytywnych) sentymentéw w swoich wypowiedziach to:

Tadeusz Wozniak [27,1%], Anna Ewa Cicholska [25,1%], Ewa Kozanecka [25%)].

Tabela 25. Poslowie z udzialem sentymentow w wypowiedziach. Partia: PiS

neu-
Postowie m.neg  s.neg tralny spoz  m.poz
Adam Sniezek 1,4 4,5 80,2 8,9 5,0
Agata Katarzyna Wojtyszek 12 4.9 80,3 9,9 37
Agnieszka Gorska 2,5 3,9 80,6 9,2 39
Agnieszka Soin 2,0 2,2 78,5 12,6 4,7
Aleksander Mrowczyhski 21 4.3 71,5 11,2 49
Andrzej Gawron 2,4 49 78,1 11,2 3,4
Andrzej Kosztowniak 15 38 79,8 10,5 4,4
Andrzej Kryj 15 2,8 85,5 6,8 34
Andrzej Szlachta 19 4,6 79,1 10,1 4,2
Anita Czerwifiska 16 3,2 79,2 113 4,7
Anna Dgbrowska-Banaszek 2,5 4,2 83,9 6,4 3,0
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Anna Ewa Cicholska
Anna Gembicka

Anna Krupka

Anna Kwiecien

Anna Maria Siarkowska
Anna Milczanowska
Anna Paluch

Antoni Macierewicz
Arkadiusz Czartoryski
Arkadiusz Mularczyk
Artur Szatabawka
Barbara Bartus$
Barbara Dziuk
Barttomiej Dorywalski
Bartosz Kownacki
Beata Mateusiak-Pielucha
Beata Strzatka
Bolestaw Piecha
Bozena Borys-Szopa
Czestaw Hoc

Daniel Milewski
Danuta Nowicka
Dariusz Bak

Dariusz Olszewski
Dariusz Stefaniuk
Dominik Tarczynski
Dominika Chorosifiska
Edward Siarka
Elzbieta Duda
Elzbieta Ptonka

Ewa Kozanecka

Ewa Malik

Ewa Szymanska
Fryderyk Kapinos
Gabriela Mastowska
Grzegorz Lorek
Grzegorz Matusiak
Grzegorz Piechowiak
Grzegorz Puda
Grzegorz Wojciechowski
Henryk Kowalczyk
Ireneusz Zyska

Iwona Arent

Iwona Michatek

Jacek Kurzepa

Jacek Ozdoba
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1,7
1,4
1,8
1,8
3,9
1,8
15
5,6
2,0
2,0
1,7
2,0
2,2
2,0
0,6
0,4
3,8
2,1
1,4
3,6
15
2,6
5,2
3,0
0,3
0,0
1,7
2,7
0,0
2,6
0,0
2,4
2,0
2,7
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2,8
15
0,8
3,7
2,0
2,0
0,8
1,2
6,1
13
2,0

4,7
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2,7
3,7
4.8
3,3
4.9
52
3,4
3,0
3,8
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2,6
2,4
13
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4,5
3,3
52
3,1
4,5
7,3
4,6
2,7
39
3,8
3,6
2,4
4,3
1,9
589
5,2
3,1
4,0
4.8
3,2
1,6
55
6,7
5,0
3,1
3,7
4,6
3,4
3.8

68,5
79,8
83,6
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78,0
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78,9
76,8
74,4
85,9
76,2
80,1
81,1
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18,0
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12,1
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8,5
8,6
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8,8
9,9
10,9
11,9
14,9
9,4
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10,3
12,4
10,7
9,7
9,3
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8,4
6,6
11,3
9,9
15,5
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16,7
13,9
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9,0
9,0
145
9,9
11,5
9,4
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71
4,0
55
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5,6
3.2
2,6
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4,6
33
3,6
4,0
6,6
7,7
3,0
4,2
38
4,0
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3,2
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19
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4,0
3,6
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8.3
3,0
3.2
33
3,9
4,4
3.2
33
2.8
42
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8,4
4,6
3,1
48
3,0



Jacek Swiat

Jacek Zalek
Jadwiga Emilewicz
Jan Duda

Jan Kanthak

Jan Mosinski

Jan Warzecha
Janusz Kowalski
Janusz Sniadek
Jarostaw Gonciarz
Jarostaw Kaczynski
Jarostaw Krajewski
Jarostaw Zielinski
Jerzy Bielecki
Jerzy Matecki
Jerzy Materna
Jerzy Paul

Jerzy Polaczek
Joanna Borowiak
Joanna Lichocka

Jozefa Szczurek-Zelazko

Kacper Ptazynski
Kamil Bortniczuk
Katarzyna Czochara
Katarzyna Sojka
Kazimierz Choma
Kazimierz Gotojuch

Kazimierz Gwiazdowski

Kazimierz Moskal
Kazimierz Smolinski
Krzysztof Czarnecki

Krzysztof Janusz Kozik

Krzysztof Lipiec

Krzysztof Sobolewski

Krzysztof Szulowski

Krzysztof Tchorzewski

Leonard Krasulski
Leszek Dobrzynski
Leszek Galemba
Lidia Burzynska
Lukasz Schreiber
Maciej Gorski
Magdalena Sroka
Matgorzata Golinska
Matgorzata Janowska
Marcin Horata
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3,8
3,1
0,9
6,1
1,7
1,7
1,7
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1,6
1,7
11
15
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0,8
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0,8
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0,7
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38
2.1
2,6
51
4.4
38
43
2,9
2.2
50
4,1
3,2
2,9
31
38
4,7
3,9
4,0
4,2
38
5,3
5,7
4,2
58
2.1
5,0
1,9
3,7
1,9
3,7
3,3
2,5
56
3,6
3,9
4,7
1,9
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34
31
4.4
6,7
4.6
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2,4
4,7
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79,3
82,1
75,5
78,7
78,7
77,7
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77,5
81,6
81,4
85,1
78,5

10,2
11,7
9,8
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12,2
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9,5
141
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9,2
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10,5
11,6
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6,2
10,7
12,1
11,3
8,7
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9,1
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9,7
9,5
9,4
8,8
8,2
9,6

57
38
45
2,0
4,6
5,7
4,2
5,2
4,0
4.4
5,6
43
35
6,6
43
48
4.4
37
5,1
41
4,2
48
3,5
2.1
31
47
34
45
34
35
2,9
5,0
4,9
4,2
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41
2,6
6,9
2,7
5,1
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37
37
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46



Marcin Porzucek
Marek Ast

Marek Matuszewski
Marek Polak

Marek Suski

Marek Wesoty
Maria Kurowska
Mariusz Katuzny
Mariusz Trepka
Marta Kubiak
Marzena Machatek
Michat Jach

Michal Wos

Michat Wypij
Mirostawa Stachowiak-Ro6-
zecka

Norbert Kaczmarczyk
Patryk Wicher

Pawet Hreniak

Pawel Lisiecki

Pawetl Rychlik

Pawel Szefernaker
Piotr Babinetz

Piotr Kaleta

Piotr Krél

Piotr Polak

Piotr Sak

Piotr Uruski

Piotr Uscinski
Przemystaw Czarnecki
Przemystaw Czarnek
Przemystaw Drabek
Radostaw Fogiel
Rafal Bochenek
Robert Gontarz
Robert Telus

Robert Warwas
Ryszard Bartosik
Ryszard Terlecki
Stawomir Skwarek
Stawomir Zawislak
Sylwester Tulajew
Szymon Szynkowski vel Sek
Tadeusz Chrzan
Tadeusz Cymanski
Tadeusz Wozniak
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2,0
11
15
2,8
2,7
1,3
15
1,9
1,4
0,0
0,7
0,3
3,6
0,8
2,4

2.2
2,0
16
18
27
15
08
2.1
2,1
11
3,1
2,3
05
18
2.1
1,9
2.1
2,3
1,4
3,4
13
27
2.2
15
0,0
2.1
1,4
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2.4
4,4

4,2
3,3
4,1
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4,2
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6,7
4,1
3,6
31
2,0
2,5
18
2,3
4.4

5,9
3,6
4,2
6,3
3,7
3,6
43
31
4.4
3,7
5,5
45
3,1
4,7
3,8
2,3
3,7
4,6
5,4
45
3,5
3,9
3,7
3,6
1,7
3,5
23
3,5
4,9
6,2

79,7
80,2
79,4
76,4
77,9
78,3
78,4
75,2
78,4
81,3
76,8
86,7
747
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79,0
76,9
78,7
81,0
79,1
73,0
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79,7
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78,0
79,4
81,4
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62,3

9,9
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12,1
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11,8
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7,3

9,5

9,9
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9,0
10,3
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9,1

9,0
12,6

9,0

9,4
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9,0
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8,3
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16,8

4,1
48
37
4,0
4.4
2,0
31
6,9
38
4,7
7.2
2,5
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3,6

2,9
53
4,3
33
4,2
7,3
3,5
4,8
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3,6
3,0
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58
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3,4
6,1
3,9
38
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45
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4,0
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4,1
4,6
38
3,9
4,6

10,3



Teresa Pamuta 15 4,4 81,0 9,4 37

Teresa Wargocka 2,3 4,6 77,4 10,6 5,0
Tomasz Latos 2,1 3,9 78,2 12,2 3,7
Tomasz Rzymkowski 0.4 4,6 80,4 10,2 4,4
Tomasz Zielinski 2,0 3,5 80,2 9,3 51
Urszula Rusecka 2,3 39 79,1 10,4 43
Violetta Porowska 2,7 4,4 76,4 11,9 4,6
Waldemar Andzel 33 4,5 78,2 9,6 4,5
Waldemar Olejniczak 0,6 2,4 85,6 9,0 2,4
Wiestaw Janczyk 18 4,0 80,4 9,5 43
Wiestaw Krajewski 13 4,6 78,1 12,0 39
Witold Czarnecki 1,7 4,1 78,7 11,6 3,9
Wiadystaw Kurowski 0,7 3.4 78,2 14,3 3,4
Wtodzimierz Tomaszewski 18 35 88,5 4,9 13
Wojciech Maksymowicz 4,0 6.3 75,3 9,8 4,6
Wojciech Szarama 0,0 0,0 85,7 14,3 0,0
Wojciech Zubowski 2,2 38 82,4 8,3 98
Zbigniew Babalski 0,0 4.4 82,9 10,1 2,5
Zbigniew Dolata 17 43 77,9 11,2 4,9
Zbigniew Girzynski 18 4,9 79,5 93 45
Zbigniew Rau 14 2,9 83,7 7,2 4,8
Zdzistaw Sipiera 13 3.4 84,5 8,4 2,4

Zrodlo: opracowanie wlasne.

KO

Postowie z partii KO, ktorzy majg najwyzsze wartosci procentowe negatywnych
(stabo negatywnych + mocno negatywnych) sentymentéw w swoich wypowiedziach to:

Tomasz Anisko [11%], Agnieszka Hanajczyk [10,4%], Marek Rzasa [10%].

Postowie z partii KO, ktorzy maja najwyzsze wartosci procentowe pozytywnych
(stabo pozytywnych + mocno pozytywnych) sentymentéw w swoich wypowiedziach to:
Piotr Benedykt Zientarski [18,7%], Grzegorz Napieralski [18,2%], Mateusz Bochenek
[16,7%].

Tabela 26. Poslowie z udzialem sentymentow w wypowiedziach. Partia: KO

Postowie m.neg s.neg neutralny S.p0z  m.poz
Adam Sztapka 819 4,4 77,9 10,1 3,7
Agnieszka Hanajczyk 4,0 6,4 76,9 9,9 2,8
Agnieszka Pomaska 2,0 4,4 81,9 8,8 2,8
Aleksander Miszalski 2,2 38 81,6 8,8 3,5
Aleksandra Gajewska 48 4,0 78,4 9,5 3,3
Andrzej Szewinski 2,8 4,1 80,9 8,7 815
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Anna Wasilewska
Arkadiusz Marchewka
Arkadiusz Myrcha

Barbara Dolniak

Barbara Nowacka
Bartlomiej Sienkiewicz
Bogustaw Sonik

Borys Budka

Cezary Grabarczyk

Cezary Tomczyk

Czestaw Mroczek

Dariusz Jonski

Dariusz Rosati

Dorota Niedziela

Elzbieta Gapinska

Elzbieta Gelert

Eugeniusz Czykwin

Ewa Kotodziej

Franciszek Sterczewski
Gabriela Lenartowicz
Grzegorz Napieralski
Grzegorz Rusiecki
Grzegorz Schetyna
Henryka Krzywonos-Strycharska
Ireneusz Ras

Iwona Hartwich

Iwona Maria Koztowska
Iwona Sledzinska-Katarasinska
Izabela Katarzyna Mrzygtocka
Izabela Leszczyna

Jacek Protas

Jagna Marczulajtis-Walczak
Jakub Rutnicki

Jan Grabiec

Janusz Cichon

Jarostaw Urbaniak

Jerzy Hardie-Douglas
Joanna Fabisiak

Joanna Frydrych

Joanna Jaskowiak

Joanna Kluzik-Rostkowska
Joanna Mucha

Kamila Gasiuk-Pihowicz
Katarzyna Lubnauer
Katarzyna Maria Piekarska
Katarzyna Osos
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2,5
2,6
2,6
1,8
3,6
3,2
4,3
3,1
2,2
2,6
3,3
2,6
2,5
2,5
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1,0
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2,7
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Kazimierz Plocke
Killion Munyama
Kinga Gajewska
Klaudia Jachira

Konrad Frysztak
Krystyna Sibinska
Krystyna Skowronska
Krystyna Szumilas
Krzysztof Gadowski
Krzysztof Grabczuk
Krzysztof Mieszkowski
Krzysztof Piatkowski
Krzysztof Truskolaski
Maciej Lasek
Matgorzata Chmiel
Matgorzata Kidawa-Blonska
Matgorzata Niemczyk
Matgorzata Pepek
Matgorzata Tracz
Marcin Kierwinski
Marek Hok

Marek Krzakata

Marek Rzasa

Marek Sowa

Maria Matgorzata Janyska
Mariusz Witczak
Marta Golbik

Marta Wcisto

Marzena Okta-Drewnowicz
Mateusz Bochenek
Michat Gramatyka
Michat Jaros

Michat Krawczyk
Michat Szczerba
Mirostaw Suchon
Mirostawa Nykiel
Monika Rosa

Monika Wielichowska
Paulina Hennig-Kloska
Pawet Kowal

Pawet Olszewski
Pawet Papke

Pawet Poncyljusz
Pawetl Zalewski

Piotr Adamowicz

Piotr Benedykt Zientarski
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Piotr Borys 31 48 77,6 10,5 4,0

Rafat Grupinski 3,2 3,6 78,7 10,1 4.4
Rajmund Miller 2,4 38 82,9 8,0 3,0
Robert Kropiwnicki 2,0 3,8 79,9 9,9 4,4
Robert Tyszkiewicz 6,3 3,7 78,9 8,2 3,0
Ryszard Wilczynski 3,0 50 80,6 7,9 3,6
Stawomir Jan Piechota 1,8 4,8 80,3 9,8 3,3
Stawomir Neumann 2,0 5,5 80,4 9,8 2,3
Stawomir Nitras 2,5 3,8 81,3 9,2 3,3
Tadeusz Aziewicz 2,8 5,0 77,4 10,7 4,1
Tadeusz Zwiefka 0,7 3,0 85,2 8,2 3,0
Tomasz Anisko 3.9 7,1 78,5 7,0 3,5
Tomasz Glogowski 2,7 4,1 78,6 10,5 4,1
Tomasz Kostus$ 3,3 5,0 76,7 10,6 4.4
Tomasz Lenz 2,8 3,4 82,1 9,0 2,8
Tomasz Olichwer 2,1 3,9 80,4 10,1 3,5
Tomasz Piotr Nowak 1,8 4,4 80,9 9,0 3,9
Tomasz Szymanski 2,6 55 775 10,4 3,9
Tomasz Zimoch 2,7 4,4 79,1 9,7 4,0
Urszula Augustyn 2,1 4,0 80,0 10,1 3,9
Urszula Zielinska 3,1 43 79,3 9.4 4,0
Waldemar Stugocki 3,0 4,9 79,4 8,8 3,9
Waldy Dzikowski 1,3 3,0 80,6 10,6 4,6
Witold Zembaczynski 2,0 2,7 81,7 9,2 4,5
Wojciech Krol 3,4 5,0 76,2 9,9 5,6
Wojciech Satuga 2,4 4,5 80,4 9,5 3,2
Zbigniew Konwinski 1,7 54 81,1 8,9 2,8
Zofia Czernow 3,0 5,6 78,4 9,1 3,8

Zrodto: opracowanie wlasne.

Lewica

Postowie z partii Lewica, ktorzy maja najwyzsze wartosci procentowe negatywnych
(stabo negatywnych + mocno negatywnych) sentymentoéw w swoich wypowiedziach to:
Joanna Senyszyn [10,1%], Matgorzata Prokop-Paczkowska [9,5%], Anita Kucharska-
Dziedzic [9,1%)].

Postowie z partii Lewica, ktorzy majg najwyzsze wartosci procentowe pozytywnych
(stabo pozytywnych + mocno pozytywnych) sentymentéw w swoich wypowiedziach to:

Maciej Konieczny [16,3%], Bogustaw Wontor [15,8%], Beata Maciejewska [15,7%].
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Tabela 27. Poslowie z udzialem sentymentow w wypowiedziach. Partia: Lewica

Poslowie m.neg s.neg neutralny  s.poz m.poz
Adrian Zandberg 2,9 53 78,3 9,7 2,9
Agnieszka Dziemianowicz-Bak 35 51 765 10,2 35
Andrzej Rozenek 33 4,5 78,4 10,3 33
Andrzej Szejna 2,5 4,2 78,7 10,2 2,5
Anita Kucharska-Dziedzic 3,6 5,6 77,0 10,0 36
Anita Sowinska 2,3 4,8 80,0 9,5 2,3
Anna Maria Zukowska 2,0 4,1 81,1 91 2,0
Beata Maciejewska 3,2 3,9 773 10,7 3,2
Bogustaw Wontor 14 32 79,7 11,8 1,4
Daria Gosek-Popiotek 31 52 78,9 9,4 3.1
Dariusz Wieczorek 1.8 41 83,2 7.9 1,8
Jacek Czerniak 21 3,5 80,0 11,2 2,1
Jan Szopinski 1,8 3,7 80,8 9,8 1,8
Joanna Scheuring-Wielgus 3.4 4,7 78,8 8,9 3,4
Joanna Senyszyn 4,2 58 76,3 8,8 4,2
Karolina Pawliczak 3,0 54 76,9 9,8 3,0
Katarzyna Kotula 2,8 4,5 79,1 10,3 2,8
Katarzyna Kretkowska 2,3 4,6 81,7 8,4 23
Katarzyna Ueberhan 2,8 4,8 78,0 10,1 2,8
Krzysztof Gawkowski 3,0 4,8 78,0 9,8 3,0
Krzysztof Smiszek 2,7 4,2 78,6 10,0 2,7
Maciej Gdula 1,6 3,6 79,9 10,5 1,6
Maciej Konieczny 31 53 753 11,2 31
Maciej Kopiec 2,3 4,3 78,1 9,7 2,3
Magdalena Biejat 2,9 51 78,4 9,9 2,9
Matgorzata Prokop-Paczkowska 3,7 58 78,0 8,4 3,7
Maltgorzata Sekuta-Szmajdzinska 16 4,3 79,5 10,5 1,6
Marcelina Zawisza 2,5 4,7 79,0 10,2 2,5
Marcin Kulasek 2,9 41 79,9 9,5 2,9
Marek Dyduch 2,0 53 81,4 8,1 2,0
Marek Rutka 2,4 4.1 79,5 10,1 2,4
Monika Falej 2,7 45 79,3 9,8 2,7
Monika Pawtowska 2,7 4,9 78,9 9,2 2,7
Paulina Matysiak 3,0 4.8 78,2 10,1 30
Pawetl Krutul 2,5 45 78,8 10,6 2,5
Przemystaw Koperski 2,3 4.4 79,8 9,9 2,3
Rafat Adamczyk 1,7 4.1 79,9 10,3 1,7
Robert Kwiatkowski iR 3,6 81,7 9,2 1,7
Robert Obaz 2,6 4,6 80,5 9,3 2,6
Romuald Ajchler 17 4,2 82,3 8,7 1,7
Tadeusz Tomaszewski 2,0 3,9 79,4 11,0 2,0
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Tomasz Trela 2,6 4,5 81,0 8,4 2,6

Wanda Nowicka 3,2 4,8 77,4 10,5 3,2
Wiestaw Buz 1,5 41 81,2 9,6 1,5
Wiestaw Szczepanski 16 3,8 83,6 8,5 1,6
Wtodzimierz Czarzasty 2,6 52 78,0 10,0 2,6
Zdzistaw Wolski 2,6 44 81,4 8,5 2,6

Zrodlo: opracowanie wiasne.

KP

Postowie z projektu politycznego KP, ktérzy maja najwyzsze wartos$ci procentowe
negatywnych (stabo negatywnych + mocno negatywnych) sentymentéw w swoich wypo-
wiedziach to: Jacek Protasiewicz [7,7%], Stanistaw Zuk [7,6%], Mirostaw Maliszewski

[7,5%].

Postowie z KP, ktorzy maja najwyzsze wartosci procenta pozytywnych (stabo pozy-
tywnych + mocno pozytywnych) sentymentéw w swoich wypowiedziach to: Radostaw

Lubczyk [16,9%], Stanistaw Tyszka [14,9%], Wiadystaw Teofil Bartoszewski [14,9%].

Tabela 28.Postowie z udzialem sentymentéw w wypowiedziach. Partia: KP

Postowie m.neg s.neg neutralny S.poz  m.poz
Agnieszka Scigaj 2,3 4,7 80,4 9,4 3,2
Andrzej Grzyb 18 4,1 82,3 8,7 3,2
Bozena Zelazowska 2,5 3,6 80,2 9,4 43
Czestaw Siekierski 19 5,2 78,5 10,5 37
Dariusz Klimczak 18 4,1 80,5 10,1 34
Dariusz Kurzawa 1,9 4,6 80,2 9,3 4,0
Jacek Protasiewicz 2,9 4,8 79,5 9,1 37
Jacek Tomczak 18 45 82,0 8,7 3,0
Jarostaw Rzepa 2,3 3,7 79,3 11,0 37
Jarostaw Sachajko 2,1 5,2 78,9 10,3 36
Jolanta Fedak 2,5 4,5 80,6 8,9 35
Krzysztof Paszyk 2,2 4,6 79,4 10,2 3,6
Marek Biernacki 2,9 43 80,8 9,7 2,4
Marek Sawicki 2,6 4.4 82,6 73 31
Mieczystaw Kasprzak 2,7 438 78,8 10,2 3,5
Mirostaw Maliszewski 2,1 54 83,3 6,9 2,3
Pawel Szramka 20 4,9 78,2 10,8 4,0
Piotr Zgorzelski 2,2 3.9 81,0 9,2 37
Radostaw Lubczyk 18 4,2 77,1 12,7 4,2
Stanistaw Tyszka 2,0 43 78,8 10,4 45
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Stanistaw Zuk
Stefan Krajewski

Urszula Nowogorska

Urszula Pastawska

Wiadystaw Kosiniak-Kamysz
Wiadystaw Teofil Bartoszew-

ski

Zbigniew Ziejewski

Zrodlo: opracowanie wilasne.

Konfederacja

Postowie z kota Konfederacja, ktorzy majg najwyzsze wartosci procentowe negatyw-
nych (stabo negatywnych + mocno negatywnych) sentymentéw w swoich wypowie-

dziach to: Dobromir So$nierz [9,4%], Janusz Korwin-Mikke [8,6%], Grzegorz Braun

[8,5%].

Postowie z kota Konfederacja, ktorzy maja najwyzsze warto$ci procentowe pozytyw-
nych (slabo pozytywnych + mocno pozytywnych) sentymentow w swoich wypowie-

dziach to: Krzysztof Tuduj [15,5%], Grzegorz Braun [14,5%], Michal Urbaniak [13,7%].

Tabela 29. Poslowie z udzialem sentymentow w wypowiedziach. Partia: Konfede-

racja

Postowie

Artur Dziambor
Dobromir Sos$nierz
Grzegorz Braun

Jakub Kulesza
Janusz Korwin-
Mikke

Konrad Berkowicz
Krystian Kaminski
Krzysztof Bosak
Krzysztof Tuduj
Michat Urbaniak
Robert Winnicki

Zrodlo: opracowanie wlasne.
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3.8.5. Podsumowanie

Stéw o nacechowaniu mocno i stabo negatywnym najwiecej notuje Konfederacja
(8%), najmniej PiS (6,3%). Stéw o nacechowaniu mocno pozytywnym najwigcej notuje
PiS (4,2%), najmniej KP (3,6%). Stéw o nacechowaniu stabo pozytywnym najwiecej no-
tuje PiS (10,2%), najmniej Konfederacja (9,2%). Najbardziej liczne emocje w wypowie-
dzianych stowach przez politykow to rados¢, smutek, zaufanie oraz ztos¢. Jesli chodzi
emocje radosci to najwyzsze wartosci pod wzgledem licznosci wystgpien notuje PiS
(9,8%). W przypadku emocji smutku najwyzsze wartosci procentowe notuje Konfedera-
cja (7,4%). Jesli chodzi o zaufanie najwyzszg warto$¢ uzyskuje PiS (7,6%), za$ najwyzsza

warto$¢ jesli chodzi o zto$¢ notuje Konfederacja (7,8%).

Oczywiscie doktadne nacechowanie zalezy od kontekstu wypowiedzi np. stowo nikt
lub stowo zero (klasyfikowane jako mocno negatywne) zalezg od wypowiadanego kon-
tekstu. Z pewnoscia beda zdarzac¢ si¢ przypadki, ze stowo klasyfikowane jako negatywne
lub pozytywne w uzytym kontek$cie w calym zdaniu nie bedzie miato takiego tadunku.
Jest to pewne przyblizenie, co oznacza, ze sytuacja ze ztym sklasyfikowaniem stow (i wy-
powiedzi) moze zdarzy¢ si¢ jednakowo czegsto wsrdd postow z kazdej z partii, stad tez
przyjete zostalo zalozenie polegajace na pomiarze czestosci stow. Jest to obszar, ktory
wymaga rozwini¢cia, zbudowania odpowiedniej bazy i zastosowania kolejnych metod
analitycznych ze wsparciem jezykoznawcoéw do usprawnien w budowania klasyfikato-

row z ujeciem kontekstow wypowiedzi.

Podsumowujac, postowie nalezacy do partii rzadzacej uzywaja jezyka podkreslajac
pozytywne nacechowanie (rowniez dotyczy to pozytywnych emocji jak rado$¢, zaufanie),
za§ w przypadku nacechowania negatywnego (w tym emocji negatywnych jak zto$¢,
strach, wstret) zwykle wyzsze wartosci udziatu uzytych stéw w swoich wypowiedziach

prezentuje opozycja.

3.9. Dane z Twittera

W kolejnej czgsci rozdziatu 3. skupiono si¢ na analizie danych pochodzacych z ser-
wisu Twitter. Analiza miata na celu sprawdzenie czy wypowiedzi oséb wspominajacych
o danej partii beda tworzyty podobne stowniki oraz czy beda niosty podobne nacechowa-
nie czy emocje. Niektore metody jak m.in. analiza licznosci stow, ngramy, czy senty-
menty powtarzajg si¢ z poprzednig czgscig. Pomiar relacji z uzyciem analizy koszykowe;j

zastgpiono analiza korelacji. Ze wzgledu na wypowiedzi internetowe niektore stowa
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mogg zawiera¢ niecenzuralny charakter, dlatego w niektorych momentach celowo zasto-

sowano znak gwiazdki *.

t470

Dane zostaty pobrane do analizy z narzgdzia bsi-sentiment®™ napisanego w jezyku

Python i obejmuja ten sam okres, jak w przypadku danych postow z moéwnicy sejmowe;j
(okres: 01.11.2019 do 31.12.2020).

Dane do analizy zostaly odpowiednio przygotowane w jezyku R. Wykonane zostaty
standardowe przeksztalcenia wystepujace w analizie tekstu jak: ujednolicenie do matych

liter, usuwanie tacznikéw, nawiaséw i innych symboli®'t.

Nastepnie usuni¢to z wypowiedzi spdjniki oraz stowa majace marginalne znaczenie
takie jak: i, to, na, z, jest, zZe, ze, sig, sie, o, do, a, tym, czy, jak, tego, ktore, ktore, sa, sq,
ale, co, dla, za, po, tej, przez, po, bo, ktorzy, ktora, ktorzy, ktéra. Utrzymano mniejszy
zakres stow do usunig¢cia niz w przypadku danych z Sejmu RP, a skupiono si¢ na usunig-
ciu innych symboli (dane byly znacznie bardziej ,,brudne”). Ponadto dane zawieraja

skroty, slangi i wyrazy pisane czasami niechlujnie.

Aby dokona¢ tych przeksztalcen postuzono gtownie bibliotekami jak: tidytext, tm,
dplyr.

Tabela 30. Liczba wpiséw zawierajacych nazwe partii w badanym okresie, a wynik
wyborczy w 2019.

Partia Liczba wpisow zawierajacych na-  Wynik wyborczy Liczba
zwe partii w badanym okresie 2019 [%] mandatow

PiS 789 272 43,59 235

KO 4727 274 134

Lewica 93 064 12,56 49

KP 723 8,55 30

Konfederacja 74 670 6,81 11

Zrodto: opracowanie wlasne.

Korelacja liczby wpisow zawierajacych nazwe partii, a wynikiem wyborczym wynosi
R=0,82 oraz korelacja liczby wpisow zawierajacych nazwe partii, a mandatami osiaga
wynik R=0,83. Stanowi to informacj¢, ze w obydwu przypadkach mamy do czynienia

z silng korelacja dodatnig wspominanych partii, a osiggnigtym wynikiem do Sejmu RP.

470 Bsi-sentiment...dz. cyt., 05.05.2021.
471 Symboli takich jak: przecinek, cudzystow, znak procenta, cyfry
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Rysunek 131. Liczba wpisow zawierajacych nazwe partii, a wynik osiggniety w wy-
borach do Sejmu RP w 2019. Korelacja Pearsona.

Wpisy na platformie Twitter, a procent osiggniety w
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Zrodlo: opracowanie wiasne.

Rysunek 132. Liczba wpisow zawierajacych nazwe partii, a liczba uzyskanych man-
datow do Sejmu RP w 2019. Korelacja Pearsona.

Wpisy na platformie Twitter, a |. uzyskanych mandatéw
wyborach parlamentarnych. Korelacja Pearsona R=0.83
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Zrodlo: opracowanie wiasne.
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Do najczesciej wypowiadanych stow w tweetach naleza: pis — 517974 razy, nie —
371847 razy oraz rzqd — 204039 razy.

Rysunek 133. Liczba najczesciej wystepujacych stow w tweetach — bez podzialu na
partie.
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot?2.

3.9.1. Licznos¢ sléw w tweetach z podzialem na nazwe partii uzyta w

tweecie
Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS)

Do najczgséciej wypowiadanych stow w tweetach zawierajacych stowo PiS lub rzad
naleza: pis — 536710 razy, nie — 330017 razy oraz rzqd — 223484 razy.
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Rysunek 134. Liczba najczeSciej wystepujacych stow w tweetach — PiS
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.

Koalicja Obywatelska (KO)

Do najczgsciej wypowiadanych stow w tweetach zawierajacych stowo Koalicja Oby-
watelska naleza: obywatelska — 2185 razy, koalicja — 2115 razy oraz koalicjaobywatelska
— 1583 razy.
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Rysunek 135. Liczba najcze$ciej wystepujacych stow w tweetach — KO

Wpisy zawierajace stowa: Koalicja Obywatelska
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2.

Lewica

Do najcze$ciej wypowiadanych stow w tweetach zawierajacych stowo Lewica na-

leza: lewica — 47575 razy, nie — 36832 razy oraz pis — 8115 razy.
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Rysunek 136. Liczba najcze$ciej wystepujacych stéw w tweetach — Lewica

Wpisy zawierajgce stowo: Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot?.

Koalicja Polska (KP)

Do najcze$ciej wypowiadanych stow w tweetach zawierajacych stowo Koalicja Pol-

ska naleza: koalicjapolska — 352 razy, nie — 213 razy oraz psl — 98 razy.
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Rysunek 137. Liczba najcze$ciej wystepujacych stow w tweetach — KP

Wpisy zawierajace stowa: Koalicja Polska
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot?.

Konfederacja

Do najcze$ciej wypowiadanych stow w tweetach zawierajacych stowo Konfederacja

naleza: konfederacja — 30958 razy, nie — 24837 razy oraz pis — 8468 razy.
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Rysunek 138. Liczba najczesciej wystepujacych stow w tweetach — Konfederacja

Wpisy zawierajgce stowa: Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot?2.

Podsumowanie

Podsumowujac, wida¢ wyraznie, ze w najczesciej uzywanych stowach sa znaczace
réznice jesli chodzi o wypowiedzi postow z moéwnicy sejmowej, a wypowiedzi interne-
towe. Jest co calkowicie naturalne 1 spodziewane, ze wypowiedzi oficjalne, polityczne
I nieoficjalne uczestnikow komunikowania politycznego beda miaty inne formy i zawar-

tos¢ stow w swoich stownikach.

W stowach o najwyzszej licznosci na platformie Twitter wyraznie wida¢ tendencje
do grupowania w jednej wypowiedzi nazw dwoch lub wiecej partii, m.in. w grupie 0oséb
wspominajacych koalicje obywatelskq robwniez pojawia si¢ stowo pis. W grupie osob
wspominajacych konfederacje rowniez pojawia si¢ stowo pis i lewica. Jest to wyrazna
informacja, ze jednoznaczna klasyfikacja na zwolennikéw czy przeciwnikow partii wy-
maga zbudowania osobnych modeli klasyfikacyjnych szacujacych ich przynaleznos¢
oraz stopien przypisania. Zbudowanie takich modeli predykcyjnych na podstawie samych
wpisow internetowych powinno zosta¢ ujete w osobnym obszarze badawczym wraz
z uwzglednieniem szeregu metod, jak analizy sentymentow kazdego z wpisOw oraz in-

nych rozwigzan m. in. (I) jednym z przyktadow mogtoby by¢ zbudowanie modeli dla
230



partii politycznych na podstawie wpisOw najaktywniejszych jej cztonkow wypowiadaja-
cych sie w mediach ich komentarzy i reakcji internautow, (II) drugim podej$ciem mogiby
by¢ wybor najpopularniejszych wpisOw oraz reczne przypisanie poparcia dla partii w
przypadku zadeklarowanych politycznie profili i potraktowanie stworzonego zbioru jako

zbidr testowy.

3.9.2. Ngramy

Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS)

Do najczesciej wystepujacych dwu-wyrazowych naleza: pis nie, nie ma, rzqd pis.

Do najcze$ciej wystepujacych trzy-wyrazowych naleza: je**¢ pis je**¢, pis je**¢

pis*’2, pis nie ma.

Rysunek 139. Najczesciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: PiS

pis e | ' : 4
nie ma { 0000000000000 _____p#&y
rzad pis
je**é pis
rzad nie q
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przez pis 1
nie bedzie 7
pod rzad q
przez rzad
nic nie 7

pis ma-
pis je**E
je**cpis
pis chce
politycy pis 4
ten rzad 4
rzadu pis
nie tylko
juz nie 4
rzaddw pis -
prezes pis 1
nig che 4
poset pis 4
naszrzad
nie byto
pis bedzie |
nie wiem 1

=
fud
=]
=

rzad chee 4

nikt nie 7

25000

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.

472 Hasta gtoszone w protestach przeciwko orzeczeniu Trybunatu Konstytucyjnego z 22 pazdziernika
2020, ktore delegalizuje w Polsce wykonywanie aborcji z powodu wad ptodu, zastapione symbolami o§miu
gWiaZdEK *kkkk ***.
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Rysunek 140. Najczes$ciej wystepujace wyrazy 3-czesciowe. Partia: PiS

evepsie-e | | 7 170
e jepic | |
penemay [N --::
1zad pis nie | | s
je™"e pis je="c I ;<0
pis Je™c pis | I 0
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przez rzad pis | I  1c0
pis od wiadzy _ 896
pis jarostaw kaczyriski 4 _958
pis pis pis _95?
pis nie chce 4 _946
nie ma nic _897
nie maze by _?B?
prezes pis jarostaw _ 742
prezydent andrzej duda _?33
pis ko lewica _691
polski rzad nie 4 _658
nic nie rabi 4 _641
dni pod rzad _629
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pis nicnie q _616
politycy pis dzidw _614
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pis nie bedzie _60?
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| —
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.

Koalicja Obywatelska (KO)

Do najczesciej wystepujacych dwu-wyrazowych naleza: koalicja obywatelska, zde-

cydowani wyborcy, preferencje partyjne.

Do najczgsciej wystgpujacych trzy-wyrazowych naleza: koalicja obywatelska lewica,

koalicja obywatelska nie, koalicja obywatelska sktada.

232



Rysunek 141. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: KO

koalicja obywatelska -
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.

Rysunek 142. Najczesciej wystepujace wyrazy 3-czesciowe. Partia: KO
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ngram
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.
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Lewica

Do najczesciej wystepujacych dwu-wyrazowych naleza: nie ma, lewica nie, lewica

ma.

Do najczesciej wystepujacych trzy-wyrazowych naleza: lewica nie ma, dziatan partii

politycznych, nie moze byc.

Rysunek 143. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.
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Rysunek 144. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 3-czeSciowe. Partia: Lewica
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.

Koalicja Polska (KP)

Do najczesciej wystepujacych dwu-wyrazowych naleza: koalicja polska, nie ma, ko-

siniak koalicjapolska.

Do najcze¢sciej wystepujacych trzy-wyrazowych nalezg: koalicja polska psl, rozmowa
tvp godz, psl kukiz ued.
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Rysunek 145. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot2.
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Rysunek 146. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 3-czesciowe. Partia: KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.

Konfederacja

Do najczesciej wystepujacych dwu-wyrazowych naleza: konfederacja ruchnaro-
dowy, bosak konfederacja, nie ma.

Do najczesciej wystepujacych trzy-wyrazowych nalezg: zapraszamy konfederacja

ruchnarodowy, krzysztof bosak konfederacja, dotqcz konfederacja ruchnarodowy.
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Rysunek 147. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 2-czesciowe. Partia: Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.
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Rysunek 148. Najcze$ciej wystepujace wyrazy 3-czesciowe. Partia: Konfederacja
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggplot?2.

Podsumowanie

Podsumowujac wida¢ wyraznie, ze w najbardziej uzywanych zwrotach sg rdéznice je-
$li chodzi o wypowiedzi postow (z moéwnicy sejmowej), a wypowiedzi internetowe —

podobnie jak w przypadku stow najczesciej uzywanych.

W przypadku oséb wspominajacych parti¢ rzadzaca znaczaca cze$cig sa wpisy za-
wierajace niecenzuralne zwroty, szczegdlnie jesli chodzi o 8 gwiazdek symbolizujacych
ruch krytyki rzadu*”®, dodatkowo s wyrazne nawiazania do politykow PiS, prezesa PiS,

prezydenta Andrzeja Dudy oraz zwrotu pis od wladzy.

W przypadku KO, najczgstsze zwroty dotycza nazwy partii oraz nazw innych partii
jak PiS czy Lewica, rowniez znaczacg liczbe prezentuja tematy zwigzane z wotum nieuf-

nosci, sktadaniu wnioskéw oraz zwrotu: preferencji partyjnych.

Jesli chodzi o wpis dotyczace klubu Lewicy, to jak w poprzednich przypadkach sa

wyrazne wzmianki o nazwie partii, jak i kombinacje stowa nie. W przypadku

413Co znaczy osiem gwiazdek ruch oémiu gwiazd to inicjatywa anty-pis, https://natemat.pl/314263,co-
znaczy-osiem-gwiazdek-ruch-osmiu-gwiazd-to-inicjatywa-anty-pis-rozmowa, 20.11.2022.
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najczestszych bigramow (obiektow dwuelementowych) na pierwszej pozycji plasuje si¢
zwrot nie ma, na drugim lewica nie, a na pigtym miejscu jesli chodzi o liczno$¢ kombi-
nacja nie bedzie. W przypadku trigramow (zwrotdw trzyelementowych) jest podobna sy-
tuacja: na pierwszym miejscu zwrot lewica nie ma, na trzecim miejscu nie moze by¢, na

piatym lewica nigdy nie.

W przypadku Koalicji Polskiej zwroty n-elementowe stanowig nazwe partii oraz in-
formacj¢ o uczestnictwie partii w mediach, imi¢ i nazwisko przewodniczacego partii PSL

oraz stowa kukiz.

Jesli chodzi o Konfederacje to zaczng czgs¢ wpisOw stanowig nazwa partii oraz po-
stow Krzysztofa Bosaka, Grzegorza Brauna oraz Janusza Korwin-Mikkego. Na wysokich

pozycjach sg réwniez nawigzania do Ruchu Narodowego, informacji partii w mediach.

W zwrotach o najwyzszej liczno$ci na platformie Twitter wyraznie widaé, ze wspo-
minajac dang parti¢ réwniez byly nawigzania do innych partii. Ze wzgledu na nieduza
liczbe wspomnien partii koalicji polskiej istniejace wpisy zwykle sugeruja wypowiedzi
informacyjne. Kazda z partii ma pewne charakterystyki i wzorce nalezace do grupy osob

wspominajacych te partie.

3.9.3. Korelacje oraz podobienstwo stownikéw pomiedzy grupami

W kolejnym etapie badan obliczono sil¢ potaczenia pomiedzy poszczegdlnymi sto-
wami. Za sile powiazan przyjeto wspotczynnik korelacji phi-coeficcient*. Wyniki od-
filtrowano — za graniczny wynik zaprezentowania na grafach przyj¢to minimum 50 wy-
stapien jednej kombinacji stow*™. Kazda z grup z wspomnieniami partii w tweetach two-

rzy rézne kategorie wiadomosci. Do wizualizacji postuzono sie biblioteka ggraph?™®.

474 C.P. Dancey, J. Reidy, Statistics without Maths for Psychology, Pearson Education 2017, s. 280-
285.; Biblioteka widyr, https://www.rdocumentation.org/packages/widyr/versions/0.1.4/topics/pair-
wise_cor, 10.05.2021,

475 W przypadku Koalicji Polskiej zmieniono te warto$é¢ na 10 ze wzgledu na niskg liczbe tweetéw w
stosunku do innych wspomnien partii.

476 Biblioteka ggraph, https://www.rdocumentation.org/packages/ggraph/versions/2.1.0, 11.05.2022.
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Prawo i Sprawiedliwos¢ (PiS)

Do najsilniejszych kombinacji nalezg migdzy innymi informacje o nieoddaniu kon-

wencji antyprzemocowej (lewy dolny rog grafu).

Rysunek 149. Najsilniejsze polaczenia stow mierzone phi-coeficcient. Partia: PiS.
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggraph.

Koalicja Obywatelska (KO)

Do najsilniejszych kombinacji naleza mi¢dzy innymi informacje o wotum nieufnosci

wobec ministra ziobry (lewa strona grafu).
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Rysunek 150. Najsilniejsze polaczenia stow mierzone phi-coeficcient. Partia: KO
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggraph.

Lewica

Do najsilniejszych kombinacji naleza miedzy innymi informacje o odrzucenia bez-

karnosci (dolna czg$¢ grafu).
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Rysunek 151. Najsilniejsze polaczenia stow mierzone phi-coeficcient. Partia: Le-
wica.
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggraph.

Koalicja Polska (KP)

Do najsilniejszych kombinacji nalezg migdzy innymi informacje o zaproszeniu na

program z udziatem psl (lewa strona grafu).
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Rysunek 152. Najsilniejsze polaczenia stow mierzone phi-coeficcient. Partia: KP
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggraph.

Konfederacja

Do najsilniejszych kombinacji nalezg miedzy innymi informacje o zapewnieniu rze-

telnej opieki zdrowotnej (dolna czgs¢ grafu).
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Rysunek 153. Najsilniejsze polaczenia stow mierzone phi-coeficcient. Partia: Konfe-
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem pakietu ggraph.

Porownanie indeksem Jaccarda

W poczatkowej czgsci sprawdzono, jaka jest zasobno$¢ indywidualnych stow kazdej
Z partii. Przyjeto co najmniej 2 uzycia danego slowa w ogoélnej liczbie tweetow. Ze
wzgledu na r6zng liczbe wspomnien, ta warto$¢ wszystkich stow waha si¢ od 1 179 do
292 743. Aby zoptymalizowac 1 wyrownac¢ stowniki uzyto po 1000 najczesciej uzywa-
nych stow dla kazdej z partii — najmniej wspomnien w tweetach ma partia KP. Jesli wpis
wspominat kilka partii, byt liczony kilkukrotnie. W tym przypadku oznaczenie partii nie

oznacza jej przynaleznosci, tylko jej wspomnienie w wpisie.

Tabela 31. Licznos$¢ uzytych stéw w badanym okresie

PiS 292743
KO 7140
Lewica 64851
KP 1179
Konfederacja 45941

Zrodto: opracowanie wlasne

Wyniki przedstawiajg si¢ w nastgpujacy sposob:
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Tabela 32. Index Jaccarda pomiedzy partiami we wspomnieniach

PiS KO Lewica KP Konfederacja
PiS 0,46 0,63 0,29 0,58
KO 0,46 0,47 0,28 0,46
Lewica 0,63 0,47 0,31 0,62
KP 0,29 0,29 0,31 0,31
Konfederacja 0,58 0,46 0,62 0,31

Zrodlo: opracowanie wlasne

Zasob stow, tak jak w poprzednim przypadku (podrozdziat 3.5.11.), gdzie zmierzone
zostatlo podobienstwo stow politykow bedzie na jakim$ poziomie podobny dlatego, ze
stowa najcze¢sciej uzywane czasami powtarzajg si¢ dla kazdej z partii 1 warto$ci beda po-
kazywac jaka$ cze$¢ wspodlng zbiorow. Z Tabeli 32. mozna odczytac, ze najwyzsza war-
toscig podobienstwa cechuje si¢ PiS oraz Lewica, gdzie parametr podobienstwa jest na
poziomie 0,63. Najnizszg warto$¢ prezentuje kombinacja KP oraz KO (parametr Jaccard

index rowna si¢ 0,29).

Podsumowanie

Kazda z grup wspominajacych nazwy poszczegdlnych partii tworzy wtasne powigza-
nia stéw najczesciej skorelowanych ze soba, na przyklad internauci wspominajacy partie
pis tworzg silne relacje, migdzy innymi informacje o nieoddaniu konwencji antyprzemo-
cowej. Wspominajacy koalicje obywatelskq mowia najczgsciej o wotum nieufnosci wobec
ministra Ziobry. Wspominajacy domagajg si¢ m.in. odrzucenia bezkarnosci. \Wspomina-
jacy koalicje polskq zapraszaja na program z udziatem psl, a WSpominajacy konfederacje
mowig m.in. o zapewnieniu rzetelnej opieki zdrowotnej. Kazda z grup wspominajacych
dane partie tworzy swoje grupy wiadomosci. Poréwnujac indeks Jaccarda mozna zauwa-
zy¢, ze wspomnienia partii KP (ktorych jest stosunkowo nieduzo poréwnujac ze wspo-
mnieniami innych partii) odbiegaja od reszty i nie sag podobne do innych partii (Jaccard
index waha si¢ miedzy 0,28 — 0,31).

3.10. Sentymenty w tweetach

Glownym celem tej czg$ci byt pomiar emocji biorac pod uwage stowa uzywane przez
internautdw w serwisie spotecznosciowym Twitter. Aby dokona¢ tego pomiaru podobnie
jak w przypadku czgsci wypowiedzi z Sejmu RP przez postow (Rozdziat 3.8.) postuzono

si¢ biblioteka stoéw dostepng z serwisu Stowosie¢ — Politechniki Wroctawskiej
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(plwordnet.pwr.wroc.pl)*’’. Dodatkowo, réwniez aby wzmocni¢ pomiar i uzyskaé nace-
chowanie podstawowych stow jak rowniez ich odmian postuzono si¢ biblioteka PoliMor-
fologik*’8. Ztaczono bazy z nacechowaniem (Stowosie¢) oraz odmianami stow (PoliMor-
fologik). Trzeba mie¢ na uwadze, ze wypowiedzi czesto mogly by¢ pisane w sposob nie-
chlujny, stad btedy jezykowe w niektérych przypadkach nie umozliwilty pomiaru w spo-

sob idealny. Nacechowanie stow pozytywne/negatywne definiuje stownik Stowosiec.

— Stéw o nacechowaniu mocno negatywnym najwiecej notuje PiS (4,8%) oraz

Lewica (4,8%), najmniej KP (2,4%);

— Stoéw o nacechowaniu stabo negatywnym najwigcej notuje PiS (6,5%), naj-

mniej KP (4,5%);

— Stéw o nacechowaniu mocno pozytywnym najwigcej notuje Lewica oraz KP

(4,3%), najmniej PiS (3,8%);

— Stéw o nacechowaniu stabo pozytywnym najwigcej notuje Lewica (10,1%),

najmniej KO i PiS (9,2%).

477 A. Dziob, M. Piasecki, E. Rudnicka, plWordNet 4.1-a Linguistically ..., dz. cyt.
478 M. Mitkowski, Biblioteka odmian stow, https://github.com/morfologik/polimorfologik/blob/ma-
ster/src/LICENSE.txt, 28.12.2021; Copyright (c) $copyright date, Marcin Mitkowski All rights reserved.
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Rysunek 154. Procentowe rozlozenie sentymentéw w uzytych tweetach z podzialem

na partie
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.
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Najczesciej spotykane emocje to rados¢, smutek, zaufanie oraz zto$¢. Jesli chodzi

0 rado$¢ najwyzsze wartosci notuje Lewica (10%). W przypadku emocji smutku najwyz-

sze warto$ci procentowe notuje PiS i Lewica (po 8,5%). Jesli chodzi o zaufanie najwyzsza

warto$¢ uzyskuje Lewica (7,2%). Najwyzsza wartos¢ jesli chodzi o zto$¢ notuje réwniez

Lewica (9,1%).
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Rysunek 155. Procent emocji w uzytych tweetach z podzialem na partie

cieszenie sig na cieszenie sig na co$ oczekiwanego rados¢ smutek
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

Wyniki procentowe nacechowania w jednostce czasu

W przypadku stéw o nacechowaniu mocno i stabo pozytywnym w ujeciu procento-
wym tweety wspominajace parti¢ KP przoduja w badanym okresie. W przypadku stow
mocno i stabo negatywnym rdznicie si¢ zacieraja i najwyzsze wartosci w badanym okre-

sie prezentuja tweety wspominajace partie: PiS 1 KP.
Z powyzszej analizy mozna wyciagnac nastepujace wnioski:

Stéw o nacechowaniu mocno negatywnym najwigcej notuje wspomnienie partii PiS
(4,8%) oraz Lewica (4,8%), najmniej KP (2.4%). Stéw o nacechowaniu stabo negatyw-

nym najwiecej notuje PiS (4.2%), najmniej KP (4.5%).

Stéw o nacechowaniu mocno pozytywnym najwigcej notuje Lewica oraz KP (4.3%),
najmniej PiS (3.8%). Stow o nacechowaniu stabo pozytywnym najwiecej notuje Lewica
(10,1%), najmniej KO i PiS (9.2%).

Biorac pod uwage emocje w uzytych stowach, to jesli chodzi o radosé, zaufanie, ztos¢
najwyzsze wartosci notuje Lewica (kolejno 10%, 7,2% 1 9,1%). W przypadku emocji

smutku najwyzsze wartosci procentowe notuje PiS i Lewica (po 8,5%).
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Rysunek 156. Procent emocji mocno pozytywnych w uzytych tweetach z podzialem
na wspomniane partie w czasie
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

Rysunek 157. Procent emocji stabo pozytywnych w uzytych tweetach z podzialem
na wspomniane partie w czasie

s.pozytywne

Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.
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Rysunek 158. Procent emocji stabo negatywnych w uzytych tweetach z podziatem
na wspomniane partie w czasie
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

Rysunek 159. Procent emocji mocno negatywnych w uzytych tweetach z podzialem
na wspomniane partie w czasie
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Zrédlo: opracowanie wlasne z uzyciem biblioteki ggplot2.

3.12. Podsumowanie rozdzialu

W tym rozdziale opisano proces analizy danych z podziatem na wypowiedzi postéw
(podrozdziaty od 3.1 do 3.8) oraz wypowiedzi uzytkownikow mediéw spolecznoscio-
wych (podrozdziaty 3.9 do 3.10) wyrazajacych poglady polityczne. Dokonano szeregu
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analiz statystycznych pokazujacych czgstosci stow oraz zwrotdéw w postaci bigramow
| trigramow. Wykonano klasteryzacje stow oraz dokonano poréwnania podobienstwa
W postaci dendrogramow. Dokonano analizy sentymentow w poszczegdlnych grupach
oraz obliczono analiz¢ koszykowa stow wspotwystepujacych razem dla politykow oraz

analiz¢ korelacji dla wypowiedzi uzytkownikéw mediéw spoteczno$ciowych.

Analizy pokazaly znaczne r6znice w wypowiedziach zardowno w grupach politykow,

jak 1 uzytkownikéw medidow spotecznosciowych.

W przypadku wypowiedzi politykow podobienstwa stow typu: (pani, marszatek),
(panie, marszatku), (Wwysoka, izbo), (bedq, bedzie) sa widoczne dla kazdej partii. Jaccard
index pomigdzy 10 000 najczes$ciej uzywanymi stowami w kazdej z partii to wskazuje
najwyzsze wartosci pomigdzy KO oraz Lewica (0,62). Najnizsza warto$¢ prezentuje ze-
stawienie PiS i Konfederacji (0,44). Stéw o nacechowaniu mocno i stabo negatywnym
najwigcej notuje Konfederacja (8%), najmniej PiS (6,2%). SIéw o nacechowaniu mocno

pozytywnym najwigcej notuje PiS (4,2%), najmniej KP (3,6%).

W przypadku wypowiedzi internautdw poréwnujac indeks Jaccarda mozna zauwa-
zy¢, ze wspomnienia partii KP (ktérych jest stosunkowo nieduzo poréwnujac ze wspo-
mnieniami innych partii) odbiegaja od reszty (Jaccard index waha si¢ miedzy 0,28 —
0,31). Najwyzsza wartoscig podobienstwa cechuje si¢ PiS oraz Lewica, gdzie parametr
podobienstwa jest na poziomie 0,63. Stow o nacechowaniu mocno negatywnym najwig-
cej notuje wspomnienie partii PiS (4,8%) oraz Lewica (4,8%), najmniej KP (2.4%). Stow
0 nacechowaniu mocno pozytywnym najwigcej notuje Lewica oraz KP (4.3%), najmnie;j

PiS (3.8%).

Stanowi to sygnal ze kazda z grup ma swoje charakterystyki, ze modele predykcyjne beda
w stanie rozrdzni¢ wypowiedzi poszczegolnych grup politycznych na zadowalajagcym po-
ziomie. Ze wzgledu na to, ze wypowiedzi internautoéw nie majg jasnego charakteru po-
pierania konkretnej partii do dalszej czesci (budowy modeli predykcyjnych) postuzono
si¢ bazg wypowiedzi politykow.
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Rozdzial 4. Czes$é Praktyczna — Modele predykcyjne

Po analizie danych 1 dokladnym sprawdzeniu poszczegolnych grup politycznych
przystgpiono do stworzenia struktur oraz ustawien do modeli predykcyjnych — jest to ko-

lejny etap analizy czg¢$ci wiasnej badan.

W pierwszym kroku przeanalizowana zostata aktualna literatura zwigzana z tym eta-
pem badan. Jej wynik prezentowany jest na poczatku niniejszego rozdziatu, aby wyraznie

wskaza¢ wynikanie dobranych metod w badaniach wtasnych.

Wsrod dostepnych opracowan warto wymieni¢ pracg Textual Analysis of Stock Mar-
ket Prediction Using Financial News Articles #’°, gdzie autorzy (R. Schumaker, H. Chen)
przedstawiaja role artykuldw z wiadomosciami finansowymi w trzech roznych reprezen-
tacjach tekstowych. Uzywajac algorytmow jak maszyny wektorow nosnych (SVM), po-
kazuja, ze model miat statystycznie istotny wptyw na przewidywanie przysztych cen akcji
w porownaniu z regresjg liniowg. Inne algorytmy uzywane w pracach to Naive Bayesian

oraz algorytm genetyczny.

Inng prace, ktorg warto przytoczyé to praca badaczy F. Zablith, I. H. Osman*®® —

Z wykorzystaniem uczenia maszynowego stworzyli oni modele oceny produktéw i ustug.
Zaproponowali platforme o nazwie ReviewModus, platforme eksploracji i przetwarzania
tekstu, ktora, (1) opiera sie na strukturze modelu i odpowiadajgcych jej pytaniach oce-
niajgcych, aby wytrenowac algorytm uczenia maszynowego w celu przewidywania klasy-
fikacji recenzji; (2) przewiduje nastroje w ramach przeglgdow na podstawie zestawow

danych trenujgcych dotyczgcych przeglgdow zewnmetrznych; oraz (3) przeksztatca

479 R. Schumaker, H. Chen, Textual Analysis..., dz. cyt.
480 F, Zablith, I. H. Osman , ReviewModus: Text ..., dz .cyt., s. 569-583.
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wyodrebnione miary z przeglgdow do dalszej analizy. Badanie pokazuje obiecujace wy-

niki klasyfikacji wynikiem F-score oraz wysoka korelacjg predykcji sentymentow.

Kolejnym tytutem, ktory warto przytoczy¢ jest ten nalezacy do autorow H. Mueller,
C. Rauh*®. Autorzy pokazuja nowa metodologic przewidywania konfliktow zbrojnych
za pomocg tekstu w gazetach. Dzigki uczeniu maszynowemu ogromne ilosci tekstu w
gazetach zostaja zredukowane do tematéw mozliwych do zinterpretowania. Tematy te
nastepnie sg wykorzystywane w regresjach panelowych w celu przewidzenia poczatku
konfliktu. Autorzy proponuja wykorzystanie tego rozwigzania szczegdlnie do przewidy-

wania konfliktu w krajach, w ktorych wezesniej jakis konflikt wystapit.

Pracg ktoéra jest tematycznie zwigzana z zagadnieniami politycznymi jest praca
J. Schwarz*®, W swojej pracy autorka omawia wyniki trzech réznych podejé¢ do prze-
widywania ideologii politycznej w danych komentarzy na YouTube. Pierwszy klasyfika-
tor zostal stworzony z 500 komentarzy platformy YouTube, drugi z postow na Twitterze
kandydata na prezydenta, a ostatni z 4000 zdan z manifestow wyborczych partii amery-
kanskich. Wyniki wskazuja, ze we wszystkich rozwigzaniach ideologi¢ polityczna mozna
przewidzie¢ z ponad przypadkowa doktadnoscia. Kolejna pracg zwigzang z przewidywa-
niami przynalezno$ci do grup politycznych jest praca badaczy M. Iyyer, P. Enns, J. Boyd-
Graber, P. Resnik*®. Autorzy zastosowali rekurencyjna sie¢ neuronowa (RNN) do okre-
Slenia stanowiska politycznego wyrazonego w zdaniach. Obydwie prace cechuja klasyfi-
kacje binarng (poglady demokratyczne/republikanskie) 1 zawieraja wypowiedzi tylko
W jezyku angielskim.

Niniejszy rozdziat jest probg stworzenia modelu predykcyjnego (1) na bazie jezyka
polskiego, ktory nie ma w wielu przypadkach gotowych bibliotek do przetwarzania jg¢-
zyka naturalnego oraz (2) stworzenia modeli posiadanych wiele klas w tym przypadku
5 — jako nazw partii (PiS, KO, Lewica, KP, Konfederacja). Model z okreslong doktadno-
$cig powinien przewidywac przynaleznos$¢ partyjng na bazie wyuczonych wzorcoéw z in-

nych wypowiedzi politykow. Tworzenie modeli bedzie poprzedzone oczyszczeniem

481 H. Mueller, C. Rauh, Reading Between the Lines: Prediction of Political Violence Using Newspaper
Text, Cambridge University Press, 2017.

482 ). Schwarz, Detecting political ..., dz. cyt.

483 M. lyyer, P. Enns, J. Boyd-Graber, P. Resnik, Politica/ Ideology ..., dz. cyt; Proceedings of... dz.
cyt., s. 1113-1122.
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danych opisanym w rozdziale (4.1), nastepnie podzielenie danych na trenujace (ktore po-
stuzg do budowy modeli) oraz testowe (na ktorych bedziemy ocenia¢ model). Podziat na
poszczegblne grupy wymagal bedzie wyrownania liczno$ci klas — opisanego w rozdziale
(4.1). Nastepnie kazdy stworzony model bedzie testowany na danych testowych parame-
trami: Accuracy , Kappa, Mcnemar's Test P-Value — réwniez opisanych w rozdziale (4.1).

4.1. Przygotowanie danych

Dane do analizy zostaly przygotowane w jezyku R, jak w przypadku rozdziatu po-
przedniego. Wykonane zostaty przeksztalcenia wystepujace w analizie tekstu, jak: ujed-

nolicenie do matych liter, usuwanie spojnikow, nawiasow i innych symboli*®*

. Usunigto
imi¢ 1 nazwisko posta, tytul wypowiedzi, wszelkie wypowiedzi marszatkow oraz wypo-

wiedzi innych postow z sali.

Nastepnie usuni¢to z wypowiedzi spdjniki oraz stowa majace marginalne znaczenie
takie jak: ktory, ze, zZe, takze, rowniez, wiec, jesli, jezeli ,moze ,ktorzy, nad, tam, ich, dla-
tego, aby, w, nie, czym, jak, tej, przez, po, bo, dla, za, po, sq, ma, tego, ktore, od, te, zeby,
tylko, ta, i, to, na, z, jest, ze, sig, o, do, a, ale, co, tym, czy, r, tych, ten, juz, tez, zi, ktora,

oraz.

Usunigto réwniez stowa bedace ogdlnym przywitaniem z marszatkiem, postami badz
wysoka izbg. Nalezg do nich: szanowni, dziekuje, pani, panie, marszatek, marszatku, mi-

nistrze, szanowna, szanowny, wysoka, izbo, panowie, postowie, premierze.

Stworzono dwa zbiory danych: trenujacy zawierajacy 80% obserwacji, na ktorym bu-

dowano modele i 20%-owy zbidr testujacy oceniajacy ich wynik.

Ze wzgledu na réznicg w licznosci klas warto$ci istniata potrzeba wyréwnania do
podobnych pozioméw licznosci danych trenujacych, aby model miat szans¢ nauczy¢ sie
wzorcow szczegoblnie, jesli chodzi o klasy o mniejszej licznosci. Jest kilka metod, ktére

warto byto rozwazy¢:

484 Symboli takich jak: przecinek, cudzystow, znak procenta, cyfry
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- Upsampling — ta metoda zwigksza rozmiar klasy mniejszosciowej poprzez prob-

kowanie z zamiang, tak aby klasy miaty ten sam rozmiar.

- Probkowanie w dot (ang. Downsampling) — odwrotnie do metody Upsampling,
zmniejsza wielko$¢ klasy wigkszos$ci tak, aby byla taka sama lub blizsza wielkosci

klasy mniejszosci poprzez dobor losowej proby.

- Metody hybrydowe — dobrze znane metody hybrydowe to ROSE (ang. Random
oversampling examples) i SMOTE (ang. Synthetic minority oversampling tech-
nique), ktore polegaja na probkowaniu w dot klasy wigkszosci i tworzeniu no-

wych sztucznych punktéow w klasie mniejszosci.*®

Ze wzgledu na stosunkowo nieduzg liczbe przypadkow zdecydowano si¢ na Upsam-

pling tylko dla zbioru trenujacego.

Tabela 33. Zestawienie licznos$ci przypadkow w klasach w zbiorze treningowym
przed Upsamplingiem

[KO Konfederacja KP Lewica PiS

(3701 869 1009 2004 2254

Tabela 34. Zestawienie licznosci przypadkow w klasach po Upsamplingu

[KO Konfederacja KP Lewica PiS

(3701 3701 3701 3701 3701

Do przygotowania danych do modelu uzyto biblioteki tm w ktorej przygotowano kor-
pus stow. Obliczono wystepowanie 97% wszystkich stéw biorgc pod uwage ich czesto-
$ci*®s,

Modele oceniono na danych testowych (20%) wszystkich danych metodami z wyko-

rzystaniem tablicy pomytek (ang. Confusion matrix) oraz wspotczynnikami:

485 Methods for dealing with imbalanced data, www.r-bloggers.com/2019/04/methods-for-dealing-
with-imbalanced-data, 04.01.2022.

488 W przypadku ostatniego modelu RNN uzyto innego podejscia omowionego w rozdziale z wynikami
dla tego algorytmu.
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Rysunek 160. Tablica pomylek (ang. Confusion matrix)

Actual Values

Positive (1) Negative (0)

Positive (1) TP FP

Negative (0) FN TN

Predicted Values

Zrédlo: Understanding Confusion Matrix, https://towardsdatascience.com/understanding-confusion-ma-
trix-a9ad42dcfd62, 10.01.2022

Accuracy (TP+TN/Total) — Doktadnos$¢ to jedna z miar oceny modeli klasyfikacji.
Doktadnos$¢ to utamek przewidywan, w ktérych nasz model si¢ nie mylit, gdzie TP =
prawdziwie pozytywne przypadki, TN = prawdziwie negatywne przypadki, FP = fatszy-
wie pozytywne przypadku, a FN = falszywie negatywne przypadki®®’.

Sensitivity (Recall) (TP/(TP+FN)) — Odpowiada na pytanie: Jaka cze$¢ rzeczywistych

przypadkow pozytywnych zostata prawidtowo zidentyfikowana?488

Specificity (TN/(TN+FP) — Specyficznos¢ wybieramy, jesli chcemy obja¢ wszystkie
prawdziwie negatywne przypadki (TN), co oznacza, ze redukujemy fatszywe alarmy kla-

syfikowania (FP)*%,

Cohen’s kappa (Kappa) — statystyka ta jest miernikiem wydajnosci modeli, ktory bar-
dzo dobrze radzi sobie zaréwno z problemami wieloklasowymi (w przypadku pracy jest
to model pigcioklasowy gdzie kazda klasa jest nazwa partii: PiS, KO, KP, Lewica, Kon-

federacja), jak 1 niezréwnowazonymi klasami (gdzie liczno$¢ klas jest niezbalansowana:

487 Classification accuracy, https://developers.google.com/machine-learning/crash-course/classifica-
tion/accuracy, 02.06.2022.

488 precision and recall, https://developers.google.com/machine-learning/crash-course/classifica-
tion/precision-and-recall, 02.06.2022.

489 Accuracy Recall Precision f-score, https://towardsdatascience.com/accuracy-recall-precision-f-
score-specificity-which-to-optimize-on-867d3f11124, 20.05.2022.
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w pracy autor wyréwnal w danych trenujacych liczno$¢ przypadkow poprzez technike

upsamlingu i downsamplingu opisang wczes$niej)**°.

gdzie po jest obserwowanym wynikiem, a pe oczekiwanym wynikiem. Mowi, o ile
lepszy jest klasyfikator w porownaniu z wydajnos$cia klasyfikatora, ktory zwyczajnie zga-
duje losowo zgodnie z liczno$cig kazdej klasy. Kappa Cohena jest zawsze mniejsza lub
réwna 1. Wartosci 0 lub mniejsze wskazuja, ze klasyfikator jest bezuzyteczny. Nie ma
znormalizowanego sposobu interpretacji jego wartosci. Wedlug schematu Landisa oraz
Kocha*®! warto$¢ < 0 oznacza brak zgodnosci, 0—0,20 jako nieznaczna, 0,21-0,40 jako
dostatecznag, 0,41-0,60 jako umiarkowana, 0,61-0,80 jako duza, a 0,81-1 jako prawie

doskonalg zgodno$¢.*%

Mcnemar's Test P-Value — jest nieparametrycznym testem hipotezy statystycznej.
p > alfa. Brak odrzucenia HO (np. leczenie nie przyniosto efektu).
p <= alfa. Odrzucenie HO, istotna réznica (np. leczenie miato wptyw).4%
Wykorzystano biblioteke caret*** do oceny modeli.

4.2.  Model z wykorzystaniem drzew decyzyjnych — R

Techniki drzew decyzyjnych sa szeroko stosowane do budowania modeli klasyfika-
cyjnych. Modele te bardzo przypominajg ludzkie rozumowanie i sg tatwe do interpretacji.
Stosowane w przypadku klasyfikacji, jak i regresji. Drzewa decyzyjne sa modelami se-
kwencyjnymi, ktore logicznie tacza sekwencj¢ prostych testow. Kazdy test porownuje

atrybut liczbowy z warto$cig progowa lub atrybut nominalny zestaw mozliwych wartosci.

4%0 Cohens Kappa in spss statistics, https://statistics.laerd.com/spss-tutorials/cohens-kappa-in-spss-sta-
tistics.php, 02.04.2022.

491 J. R. Landis, G.G. Koch, The measurement of observer agreement for categorical data, , Biomet-
rics”, 1977, nr 33 (1), s 159-174.

492 performance measures Cohens Kappa statistic, https://thedatascientist.com/performance-measures-
cohens-kappa-statistic, 10.01.2022.

498 McNemars test for machine learning, https://machinelearningmastery.com/mcnemars-test-for-ma-
chine-learning, 10.01.2022.

4% Biblioteka caret, https://www.rdocumentation.org/packages/caret/versions/6.0-93, 02.04.2022.
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Takie klasyfikatory maja przewage nad modelami czarnoskrzynkowymi, takimi jak sieci

neuronowe, pod wzgledem zrozumiatoéci.*®®

Do tworzenia modelu wykorzystano biblioteke rpart a do wizualizacji biblioteke
rpart.plot**®. Stworzono drzewo, a nastepnie zoptymalizowano model o parametr cp (ang.
complexity parameter) odpowiadajacy za przyciecie drzewa, a co za tym idzie zoptyma-

lizowanie modelu.

Rysunek 161. Ustawienie cp w funkcji rpart() — przyciecie drzewa

size of tree
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki rpart.

4% 5, B. Kotsiantis, Decision trees: a recent overview, , Artificial Intelligence Review”, 2013, nr 39,
s. 261-283.

4% Biblioteka rpart, https://www.rdocumentation.org/packages/rpart/versions/4.1-15/topics/rpart,
12.01.2021; Biblioteka rpart.plot, https://www.rdocumentation.org/packages/rpart.plot/versions/3.1.1/to-
pics/rpart.plot 12.01.2021.
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Rysunek 162. Drzewo decyzyjne

uuuuuuuuuuu Ja

KP
KO
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19%
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki rpart.plot.

Tabela predykcji pokazuje, ze zoptymalizowany model miat duze problemy, jesli
chodzi o wtasciwg predykcj¢. Dobrze sklasyfikowanych przypadkow jest 44% wypowie-
dzi. Model jest istotny statystycznie. Wspotczynnik Kappa wynosi 0,28, co wg schematu
oceny Landisa oraz Kocha klasyfikuje model jako dostateczny.

Tabela 35. Tablica predykcji algorytmu drzew decyzyjnych oraz wyniki wydajno-
sci modelu

predictDTree
KO Konfederacja KP Lewica PiS
KO 381 140 102 193 109
Konfederacja 55 74 22 41 25
KP 60 20 109 38 25
Lewica 118 73 37 224 49
PisS 100 53 51 57 303

overall Statistics
Accuracy : 0.4437
95% CcI : (0.4239, 0.4636)
No Information Rate : 0.3762
P-Value [Acc > NIR] : 4.482e-12
Kappa : 0.2784

Mchemar's Test P-value : 5.295e-16
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Statistics by Class:
Class: KO

Sensitivity: 0.4119
Specificity: 0.7829
Balanced Accuracy: 0.5974

Class: Konfederacja
Sensitivity: 0.34101
Specificity: 0.87244
Balanced Accuracy: 0.60672

Class: KP

Sensitivity: 0.43254
Specificity: 0.90394
Balanced Accuracy: 0.66824

Class: Lewica

Sensitivity: 0.44711
Specificity: 0.83197
Balanced Accuracy: 0.63954

Class: PiS

Sensitivity: 0.5372
Specificity: 0.8902
Balanced Accuracy: 0.7137

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki caret.

4.3. Model z wykorzystaniem metody najblizszego sasiada kNN — R

Algorytm k-najblizszych sasiadow (KNN) jest prostym, fatwym do wdrozenia algo-
rytmem nadzorowanego uczenia maszynowego, ktorego mozna uzy¢ do rozwigzywania
probleméw zarowno z regresja jak i klasyfikacjg. Algorytm kNN zaktada, Ze istniejg po-

dobne rzeczy blisko siebie mierzone réznymi sposobami miar odlegtosci.*%’

Odlegtos¢ miedzy dwiema probkami (g, p) mozna jg okresli¢ wykorzystujac przykta-

dowo miarg odlegtosci euklidesowe;.

2

d(p,q) = 1,*;"!((11 -p) + (@ —m).

497 Machine learning basics with the k-nearest neighbors algorithm, https://towardsdatasci-
ence.com/machine-learning-basics-with-the-k-nearest-neighbors-algorithm-6a6e71d01761 , 10.01.2022.
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Wazng jest parametr k, ktory decyduje o tym, ilu sasiadéw zostanie wybranych do
algorytmu kNN. Wiasciwy wybor k ma istotny wptyw na wydajno$¢ diagnostyczng algo-
rytmu KNN. Duze k zmniejsza wplyw wariancji spowodowanej btedem losowym, ale

wigze si¢ z ryzykiem zignorowania wzorca*%®

. Rozwigzaniem do wybrania odpowiednie;j
wartosci K jest zachowanie rownowagi miedzy zbytnim i ogdlnym dopasowaniem*®. Nie-
ktorzy autorzy sugeruja, aby k byto rowne pierwiastkowi kwadratowemu liczby obserwa-

cji w uczacym zbiorze danych®®.

Do stworzenia modelu postuzono si¢ biblioteka class. Stworzono model z parame-
trem k na poziomie rownym 1 z tego wzgledu, ze kazde zwigkszenie tego parametru wig-
zato si¢ ze stabszym wynikiem poprawnych klasyfikacji. Model osiagnat 36% popraw-
nych klasyfikacji. Tak jak w poprzednim algorytmie, model jest istotny statystycznie.
Wspolezynnik Kappa wynosi 0,15 co wg schematu oceny Landisa oraz Kocha klasyfikuje

model jako ten o nieznacznej zgodno$ci.

Tabela 36. Tablica predykcji algorytmu kNN oraz wyniki wydajnosci modelu

kNNMode
KO Konfederacja KP Lewica PiS
KO 341 133 46 162 243
Konfederacja 60 57 15 31 54
KP 73 24 48 30 77
Lewica 139 74 19 103 166
PisS 96 47 38 54 329

overall Statistics
Accuracy : 0.3571
95% CI : (0.3381, 0.3764)
No Information Rate : 0.3762
P-value [Acc > NIR] : 0.9763
Kappa : 0.1541

Mchemar’s Test P-vValue : <2e-16

Statistics by Class:

498 7. Zhang, Introduction..., dz., cyt.

4% 7. Zhang, Too much covariates in a multivariable model may cause the problem of overfitting, J
Thorac Dis, 2014 Sep, nr 6(9), s. 196-197.

500 B, Lantz, Machine learning with R. 2nd ed. Birmingham, Packt Publishing, 2015.
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Class: KO

Sensitivity: 0.3686
Specificity: 0.7601
Balanced Accuracy: 0.5644

Class: Konfederacja
Sensitivity: 0.26267
Specificity: 0.87600
Balanced Accuracy: 0.56934

Class: KP

Sensitivity: 0.19048
Specificity: 0.94653
Balanced Accuracy: 0.56850

Class: Lewica

Sensitivity: 0.20559
Specificity: 0.85853
Balanced Accuracy: 0.53206

Class: PiS

Sensitivity: 0.5833
Specificity: 0.7150
Balanced Accuracy: 0.6492

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki caret.

4.4.  Model z wykorzystaniem lasow losowych — R

Lasy losowe (ang. Random forest- RF) to metoda klasyfikacji i regresji oparta na
agregacji duzej liczby drzew decyzyjnych. Jest to zespo6t drzew skonstruowanych na pod-
stawie zestawu danych uczacych. Jest kilka wariantow RF, ktore charakteryzuja: 1) spo-
s0b zbudowania kazdego drzewa z osobna, 2) procedura uzyta do wygenerowania zmo-
dyfikowanego zbiory danych, na podstawie ktorych budowane jest kazde pojedyncze
drzewo, 3) sposob, w jaki prognozy kazdego pojedynczego drzewa sq agregowane w celu

uzyskania predykcji®®2.

W oryginalnej metodzie RF zaproponowanej przez Leo Breimana®®?, kazde drzewo
jest standardowym drzewem klasyfikacyjne lub regresyjne (CART), ktore wykorzystuje
tzw. zmniejszenie entropii Gini (DGI) jako kryterium podziatu i wybiera dzielenie

501 A. L. Boulesteix, S. Janitza, J. Kruppa, I. R. Konig, Overview of Random Forest Methodology and
Practical Guidance with Emphasis on Computational Biology and Bioinformatics, ,, Department of Statis-
tics University of Munich Technical Report”, 2012, nr 129, s. 3.

021, Breiman, J. H. Friedman, R. A. Olshen, C. J. Stone, Classification and regression trees, Chapman
& Hall, 1984,
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predyktora z losowo wybranego podzbioru predyktorow (podzbior jest inny w kazdym
podziale). Kazde drzewo jest zbudowane z probki stworzonej z zamiang z oryginalnego
zbioru danych, a przewidywania wszystkie drzewa sg ostatecznie agregowane w drodze

glosowania wigkszos$ciowego.®®

Do stworzenia modelu postuzyta biblioteka randomForest®* z ustawieniem 500 po-
jedynczych drzew. Wykorzystano funkcje, ktéra odpowiada za sprawdzenie waznoS$ci
zmiennych wejsciowych (w tym przypadku stéw). Do najwazniejszych stow, ktore miaty

wplyw na podzial naleza: nie, bardzo, koalicja oraz lewica i lewicy.

Rysunek 163. Wazno$¢ zmiennych po stworzeniu modelu z wykorzystaniem algo-
rytmu RandomForest
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Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki randomForest.

Wyniki predykeji wskazuja na obiecujaca wydajnos¢ tego modelu. Model osiagnat
64% poprawnych klasyfikacji. Tak, jak w poprzednich algorytmach, model jest istotny

508 A. L. Boulesteix, S. Janitza, J. Kruppa, 1. R. K6nig, Overview of ..., dz. cyt., s. 3.
S04 Biblioteka randomforest, https://www.rdocumentation.org/packages/randomForest/versions/4.7-
1.1/topics/randomForest, 20.02.2021.
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statystycznie. Wspotczynnik Kappa wynosi 0,49, co wg schematu oceny Landisa oraz

Kocha klasyfikuje go jako model o umiarkowanej zgodnosci.

Tabela 37. Tablica predykcji algorytmu RandomForest oraz wyniki wydajnosci
modelu.

predictRF
KO Konfederacja KP Lewica PiS
KO 810 15 5 38 57
Konfederacja 95 95 3 18 6
KP 127 3 85 15 22
Lewica 245 7 3 214 32
PisS 154 17 2 17 374

Ooverall Statistics

Accuracy : 0.6417
95% CI : (0.6224, 0.6607)
No Information Rate : 0.3762
P-value [Acc > NIR] : < 2.2e-16

Kappa : 0.4891

Mchemar's Test P-Value : < 2.2e-16

Statistics by Class:
Class: KO
Sensitivity: 0.8757
Specificity: 0.5952
Balanced Accuracy: 0.7354

Class: Konfederacja
Sensitivity: 0.43779
Specificity: 0.98127
Balanced Accuracy: 0.70953

Class: KP

Sensitivity: 0.33730
Specificity: 0.99411
Balanced Accuracy: 0.66571

Class: Lewica

Sensitivity: 0.42715
Specificity: 0.95506
Balanced Accuracy: 0.69110

Class: PisS

Sensitivity: 0.6631
Specificity: 0.9383
Balanced Accuracy: 0.8007

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki caret.
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45. Model z wykorzystaniem algorytmu wzmacniajacego GBM Boosting — R

Gradient Boosting Machine (GBM) to algorytm nadzorowanego uczenia sig, ktory
jest szeroko stosowany w wielu dziedzinach. GBM rutynowo wyst¢puje jako wiodacy

algorytm w konkursach uczenia maszynowego, takich jak Kaggle i KDDCup.>%®

W GBM, procedura uczenia si¢ dopasowuje kolejno nowe modele, aby zapewni¢ do-
ktadniejsze oszacowanie zmiennej, ktorg przewidujemy. Gtéwna ideg tego algorytmu jest
skonstruowanie nowych elementéw uczacych si¢ tak, aby byty maksymalnie skorelowane
z ujemnym gradientem funkcji straty. Zastosowane funkcje strat moga by¢ dowolne, ale
dla lepszej intuicji, jesli funkcja btedu jest klasyczng stratg btedu do kwadratu, procedura
uczenia spowoduje dopasowanie btedow. Generalnie wybor funkceji straty nalezy do ba-
dacza, zarowno przy bogatym zroéznicowaniu funkcji straty, jak i mozliwosci realizacji

wtasnej funkcji straty.5%

Do budowy modelu wykorzystano biblioteke gbm. Wykorzystano réwniez podobnie,
jak w przypadku algorytmu RF funkcje, ktora odpowiada za sprawdzenie waznoS$ci
zmiennych wejSciowych (stéw). Do najwazniejszych stow, ktore miaty wptyw na podziat
naleza: koalicja, nie, bardzo oraz lewicy i lewica. Waznos$¢ stow ma podobny zakres co

w algorytmie RandomForest — inna jest tylko ich kolejnos¢.

%5 H. Lu, S. P. Karimireddy, N. Ponomareva, V. Mirrokni, Accelerating Gradient ...dz.cyt., s.1.
S8A, Natekin, A. Knoll, Gradient boosting machines, a tutorial, Front Neurorobot, 2013, s. 7-21.
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Rysunek 164. Wazno$¢ zmiennych po stworzeniu modelu z wykorzystaniem algo-
rytmu gbm.

Variable importance - GBM

koalicja -

nie -

bardzo -
lewicy -

lewica -
sprawiedliwosc -
sprawozdanie -
dniu -

tutaj -
obywatelska -
komisja -
uwage -

dzisiaj -

)

=}
]
o
=}
o
& -
=
-
i}
=}

ministrze -
koalicji -
prostu -
pismie -
dlaczego -
opozycji-
podziekowac -
pis -
5Zanowni -

stowo, rel_inf

reorder(

obywatelskie]j -

pan-

zapytac -

chcialabym -

wysoki -

platformy -

srodkow -

mysle -

‘IUIEIEI
rel_inf

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki gbm.

Wyniki predykcji wskazuja na zadowalajaca wydajnos¢ tego modelu. Model osiagnat
53% poprawnych klasyfikacji. Tak, jak w poprzednich algorytmach, model jest istotny
statystycznie. Wspdiczynnik Kappa wynosi 0,40, co wg schematu oceny Landisa oraz

Kocha klasyfikuje go jako model o umiarkowanej zgodnosci.

Tabela 38. Tablica predykcji algorytmu gbm oraz wyniki wydajnosci modelu

predictGBMclass
KO Konfederacja KP Lewica PiS
KO 461 151 83 108 122
Konfederacja 27 141 8 27 14
KP 47 30 119 25 31
Lewica 99 79 21 236 66
PisS 60 57 53 39 355

overall Statistics

Accuracy : 0.5336
95% CI : (0.5136, 0.5534)
No Information Rate : 0.3762
P-value [Acc > NIR] : < 2.2e-16

Kappa : 0.3979
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Mchemar's Test P-Value : < 2.2e-16

Statistics by Class:
Class: KO

Sensitivity: 0.4984
Specificity: 0.8481
Balanced Accuracy: 0.6732

Class: Konfederacja
Sensitivity: 0.64977
Specificity: 0.85861
Balanced Accuracy: 0.75419

Class: KP

Sensitivity: 0.47222
Specificity: 0.92524
Balanced Accuracy: 0.69873

Class: Lewica

Sensitivity: 0.47106
Specificity: 0.89837
Balanced Accuracy: 0.68471

Class: PisS

Sensitivity: 0.6294

Specificity: 0.8770

Balanced Accuracy: 0.7532

Zrodlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki caret.

4.6. Model z wykorzystaniem maszyn wektoréw nosnych (SVM) — R

Maszyny wektoréw no$nych (SVM) to zestaw nadzorowanych metod uczenia uzywa-
nych do klasyfikacji, regresji 1 wykrywania warto$ci odstajagcych. Wdrozony zostat przez

firme AT&T Bell Laboratories przez Vladimira Vapnika®®’.

SVM sa jedna z najsolidniejszych metod przewidywania, oparta na statystycznych
ramach uczenia si¢. W poréwnaniu z innymi metodami uczenia maszynowego, SVM jest
bardzo wydajny w rozpoznawaniu subtelnych wzorcéw w ztozonych zestawach danych
I moze by¢ uzywany do rozpoznawania pisma rgcznego, rozpoznawania fatszywych kart

kredytowych, identyfikacji moéwcy, a takze wykrywania twarzy.5%

507 C. Cortes, V. Vapnik, Support-vector..., dz. cyt.
5083, Huang, N. Cai, P. Penzuti, S. Narandes, Y. Wang, X. Wayne, Applications of Support Vector
Machine (SVM) Learning in Cancer Genomics, Cancer Genomics Proteomics, 2018, nr 15(1), s.1.
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Do budowy modelu na bazie algorytmu SVM wykorzystano biblioteke e1071%%,

Tabela 39. Ustawienia modelu SMV

call:

svm(formula = partia ~ ., data = trainSparse2, type = "C-classi-
fication", kernel = "radial", cost = 1)

Parameters:

SVM-Type: C-classification
SVM-Kernel: radial
cost: 1

Number of Support Vectors: 14864

( 3488 2349 2853 3395 2779 )

Number of Classes: 5

Levels:
KO Konfederacja KP Lewica PiS
Zrédlo: opracowanie wlasne.

Wyniki predykcji wskazuja na bardzo dobra wydajnos¢ tego modelu. Model osiggnat
61% poprawnych klasyfikacji. Tak, jak w poprzednich algorytmach, model jest istotny
statystycznie. Wspotczynnik Kappa wynosi 0,47, co wg schematu oceny Landisa oraz

Kocha klasyfikuje go jako model o umiarkowanej zgodnosci.

Tabela 40. Tablica predykcji algorytmu SVM oraz wyniki wydajnosci modelu

predictSwMm
KO Konfederacja KP Lewica PiS
KO 592 51 31 166 85
Konfederacja 62 116 4 20 15
KP 68 7 108 27 42
Lewica 156 27 20 256 42
PiS 65 23 19 39 418

overall Statistics

Accuracy : 0.6059
95% CI : (0.5863, 0.6253)
No Information Rate : 0.3762
P-value [Acc > NIR] : < 2.2e-16

509 Biblioteka €1071, https://cran.r-project.org/web/packages/e1071/index.html, 20.02.2021.
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Kappa : 0.4688

Mchemar's Test P-vValue : 0.0005341

Statistics by Class:
Class: KO

Sensitivity: 0.6400
Specificity: 0.7712
Balanced Accuracy: 0.7056

Class: Konfederacja
Sensitivity: 0.53456
Specificity: 0.95183
Balanced Accuracy: 0.74320

Class: KP

Sensitivity: 0.42857
Specificity: 0.96647
Balanced Accuracy: 0.69752

Class: Lewica
Sensitivity: 0.5110
Specificity: 0.8713
Balanced Accuracy: 0.6911

Class: PiS

Sensitivity: 0.7411
Specificity: 0.9029
Balanced Accuracy: 0.8220

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki caret.

4.7.  Model z wykorzystaniem algorytmu sieci neuronowych — Python

Do stworzenia modelu z wykorzystaniem rekurencyjnych sieci neuronowych uzyto
jezyka Python oraz biblioteki Tensorflow. TensorFlow jest kompleksowa platformg na
licencji open source do uczenia maszynowego. Posiada wszechstronny ekosystem biblio-
tek, narzedzi i zasobow, ktory pozwala naukowcom na wprowadzanie najnowoczesniej-
szych rozwigzan w obszarze uczenia maszynowego (ML), a programistom tworzenie

i wdrazanie aplikacji opartych na ML,

510 Tensorflow, https://www.tensorflow.org , 09.01.2022.
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W tym podej$ciu zastosowano rozwigzanie oparte o Downsampling czyli zredukowa-

nie wszystkich klas w losowy sposob do klasy najmniejszej.

Wyniki przed downsamplingiem:

partia

KO 4626
KP 1261
Konfederacja 1086
Lewica 2505
PisS 2818

Wyniki po downsamplingu

partia

KO 1086
KP 1086
Konfederacja 1086
Lewica 1086
PisS 1086

Rekurencyjne sieci neuronowe (ang. Recurrent Neural Network — RNN) sg rodzajem
sztucznych sieci neuronowych (ang. Artificial Neural Networks), ktoére maja cykliczne
potaczenia, dzigki czemu sa wydajne w modelowaniu sekwencji. Zostaly wykorzystane
do etykietowania sekwencji 1 zadan przewidywania sekwencji, takie jak rozpoznawanie

pisma recznego, modelowanie jezyka oraz znakowania fonetycznego.®!

LSTM (ang. Long short-term memory), ktore sa elementem RNN zawieraja specjalne
jednostki zwane blokami pamigci w powtarzalnej warstwie ukrytej (ang. Reccurent Hid-
den Layer). Bloki pamigci zawierajg pamie¢ komorki z wlasnymi potaczeniami, przecho-
wujace czasowy stan sieci, oprocz specjalnych jednostek multiplikatywnych zwanych
bramkami do kontroli przeptywu informacji. Kazdy blok pamigci w oryginalnej architek-

turze zawiera bramke wejsciowa i bramke wyjsciowa. 512

511 H, Sak, A. Senior, F. Beaufays, Long Short-Term Memory Recurrent Neural Network Architectures
for Large Scale Acoustic Modeling, Google, USA, 2014.
512 H, Sak, A. Senior, F. Beaufays, Long Short-Term ...dz. cyt., s. 2.
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Rysunek 165. Architektura RNN LSTM.

I

L5TM memory blocks

Zrédlo: H. Sak, A. Senior, F. Beaufays, Long Short-Term ..., dz. cyt., s. 2.

Bramka wejSciowa steruje przeptywem aktywacji wejscia do komoérki pamigci.
Bramka wyjsciowa steruje przeptywem wyjsciowym komorki aktywacji do reszty sieci.
Pozniej brama odpowiadajaca za zapominanie (ang. Forget Gate) zostala dodana do
bloku pamigci®*®. To rozwiazato problem stabosci modeli LSTM, uniemozliwiajac im
przetwarzanie ciggtych strumieni wejsciowych, ktore nie sa podzielone na podsekwencje.
Bramka zapomnienia skaluje stan wewnetrzny komorki przed dodaniem jako wejscie do
komorki przez samopowtarzalne potgczenie komorki, w ten sposob adaptacyjnie zapomi-

najac lub resetujac komorke pamieci®t.

Stworzony model na bazie RNN LSTM z wykorzystanie jezyka Python i biblioteki

Tensorflow przyjmuje kilka warstw m. in. warstwe LSTM.

Tabela 41. Opis konfiguracji modelu z wykorzystaniem Tensorflow

Shape of data tensor: (5430, 1500)
Shape of label tensor: (5430, 5)

Model: "sequential"

513 F. A, Gers, J. Schmidhuber, F. Cummins, Learning to forget: Continual prediction with LSTM,
Neural Computation, 2000, nr 12(10), s. 2451-2471.
514 H, Sak, A. Senior, F. Beaufays, Long Short-Term ...dz. cyt., s.2.
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Layer (type) Ooutput Shape Param #
:mbedding (Embedding) (None, 1500, 100) 999900
gpat1a1_dropout1d (Spatialbr (None, 1500, 100) 0

Tstm (LSTM) (None, 90) 68760
aense (Dense) (None, 5) 455

Total params: 1,069,115
Trainable params: 1,069,115
Non-trainable params: 0O
Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki tensorflow®®®,

Wyniki predykcji wskazuja na bardzo dobra/znakomita wydajnos¢ tego modelu. Mo-
del osiagnat 67% poprawnych klasyfikacji. Tak jak w poprzednich algorytmach model
jest istotny statystycznie. Wspotczynnik Kappa wynosi 0.58 — co jest najlepszym wyni-
kiem sposrod uzyskanych przez wszystkie modele — wg schematu oceny Landisa oraz

Kocha klasyfikuje go jako model o umiarkowanej zgodno$ci dochodzac do warto$ci bli-

skiej uzyskania zgodnos$ci duze;.

Tabela 42. Tablica predykcji algorytmu RNN oraz wyniki wydajnosci modelu

KO
KO 119
KP 41
Konfederacja 20
Lewica 33
PiS 21

Accuracy: 0.668

Kappa : 0.5847

Mchemar's Test P-value :

Predi
KP Konfederacja
21 14
147 4
5 165
13 8
16 6
0.01582

cted
Lewica
60
21
12
139
27

Zrédlo: opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki keras/tensorflow.

PiS
16
12

4
7
155

515 Biblioteka tensorflow, https://pypi.org/project/tensorflow, 01.05.2022.
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4.8. Porownanie modeli

Wyniki w tabeli ponizej prezentuja wydajno$¢ modeli na danych testowych omawia-
nymi wczesniej parametrami Accuracy i Kappa wraz z poziomem istotnosci. Wyniki
wskazuja, ze najlepsza wydajnos¢ prezentujg modele: RNN LSTM, Random Forest i SVM.
Pozostate modele prezentuja wydajno$¢ na wyzszym poziomie niz losowe przypisywanie

prognozy, ale znacznie odbiegaja od wspomnianych trzech modeli.

Tabela 43. Poréwnanie wynikéw predykcji modeli

Algorytm | Drzewode- |y | Random - opp, SVM RNN
cyzyjne Forest
Accuracy 0.4437 0.3571 0.6417 0.5336 0.6059 0.668
Kappa 0.2784 0.1541 0.4891 0.3979 0.4688 0.5847
Mcnemar's
Test P-Va- <0.05 <0.05 <0.05 <0.05 <0.05 <0.05
lue
Zrédlo: Opracowanie wlasne.
Rysunek 166. Poréwnanie wynikéw predykcji modeli
Accuracy, Kappa
07 p===--- r----- T T i Ittty == m----- e I
| 1 | | | | | |
06 bmmmme b b e e L
B A s s s S B CT
S T (PSS RSN [ I ,
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Zrodto: Opracowanie wiasne
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4.9. Testowanie na kilku przypadkach

Po sprawdzeniu klasyfikacji catego zbioru testowego w niniejszej czgsci przedsta-
wiono dziatanie narzedzia. W celu unaocznienia dziatania algorytméw przeprowadzono
na niewielkiej probie (wypowiedzi pigciu postow) z roznych partii z réznymi dtugosciami
wypowiedzi. Sprawdzono predykcje do partii wzgledem ich wypowiedzi wszystkimi wy-
trenowanymi modelami. Najkrotsza wypowiedz posta KO Borysa Budki ma po oczysz-
czeniu jedynie 100 wyrazéw, najdluzsza wypowiedz posta Lewicy Wilodzimierza Cza-
rzastego ponad 2000 stow. Kazda z wypowiedzi zostata sklasyfikowana wartosciami
w przedziale 0-1 do kazdej z partii osobno. Jedyny wyjatek stanowi algorytm kNN ktory
ocenia najblizszy przypadek w postaci przyporzadkowania do partii w przestrzeni uzy-

tych stow 1 przewiduje najblizsza parti¢ w tej przestrzeni.

Tadeusz Cymanski: PiS (oryginalna wypowiedz: 1175 wyrazéw — oczyszczona

wypowiedz: 822 wyrazow)

Wypowiedz oryginalna:

Cigzko mi mowié, pani marszalek, drodzy panstwo, kolezanki i koledzy, bo rzeczywi-
Scie mam perspektywe 22 lat, bo tu kiedys przyszedtem. Niestety to nie jest czas wzlotu
polskiego parlamentu, przykro mi to powiedzie¢. Nie jestem lepszy od was, to jasne, ale
nie mozna w taki sposob... Wszystko jest nagrywane bardziej niz kiedys. Teraz jest Inter-
net, coraz trudniej ktamac. Tak nie mozna. Poset RP musi rozrozniac ztotowke od tysigca,
od miliona i od miliarda. Ja to mowie, bo mi tatwiej, bo bytem w banku. Nie mozna takiej
Sciemy tutaj robic i nie rozrozniaé pewnych rzeczy. Trzeba miare zachowywac. Dziekuje
tym kolegom, ktorzy wyczaili, mowigc po studencku, i rzeczywiscie dotkneli sprawy.
Usmiechajq sie teraz do mnie. Tak, jest problem wykorzystania funduszy, nie tylko tego
funduszu, ale takze Funduszu Pracy, gwarantowanych swiadczen. Chodzi o praktyke od
wielu, wielu lat. Marze sobie, zeby dac odpor jednemu z kolesiow, kolegow, bo mowiq do
nas tutaj: Co wy wyprawiacie? A oni? Prosze¢ bardzo: 2010 r. - 7,5 mid, 2011 r. - 4,2,
2012 r. - 7,5. Razem - 16,8, czyli tyle, ile bylo w 2012 r. Kto to robit?

Krasnoludki robity? A kto pytat? Przemystaw Wipler. Odpowiedzi ... ciag dalszy
wypowiedzi
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Wypowiedz oczyszczona:

ciezko mi mowi¢ drodzy panstwo kolezanki koledzy rzeczywiscie mam perspektywe
lat tu kiedys przyszedlem niestety nie czas wzlotu polskiego parlamentu przykro mi po-
wiedziec nie jestem lepszy od was jasne nie mozna taki sposob wszystko nagrywane bar-
dziej niz kiedys teraz internet coraz trudniej ktamac tak nie mozna poset rp musi rozroz-
niac¢ ztotowke od tysigca od miliona od miliarda ja mowie mi tatwiej bylem banku nie
mozna takiej Sciemy tutaj robic nie rozrozniac¢ pewnych rzeczy trzeba miare zachowywac
kolegom wyczaili mowigc studencku rzeczywiscie dotkneli sprawy usmiechajq teraz mnie
tak problem wykorzystania funduszy nie tylko funduszu takze funduszu pracy gwaranto-
wanych swiadczen chodzi praktyke od wielu wielu lat marze sobie Zeby dac odpor jed-
nemu kolesiow kolegow mowiq nas tutaj wy wyprawiacie oni prosze bardzo mld razem
czyli tyle ile byto kto robit krasnoludki robily kto pytat przemystaw wipler odpowiedzi nie
uzyskat praktyki naszych poprzednikow my nie jestesmy swieci naprawde zanim kogos
uderzysz spojrz siebie nazywa moralne prawo krytyki my tez mamy problemy tez czasami
idziemy skroty tu problemy wykorzystywanie niepetnosprawnych prosze panstwa mam
wewnetrzne przekonanie powiem teraz cos sitg owszem pienigdze budzecie roznych zro-

del najwigksze wiadomo vat akcyza ... ciag dalszy wypowiedzi

Cztery modele przewiduja wyraznie klasyfikacje do partii PiS (kKNN, SVM, Random
Forest i RNN), model drzew klasyfikacyjnych przewiduje parti¢ KP, lecz klasyfikacja nie
jest tak jednoznaczna (0,31 dla KP, 0,23 KO, 0,21 PiS). Model na bazie GBM wskazuje
wyraznie klasyfikacj¢ na parti¢ Konfederacja.
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Rysunek 167. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu kNN — wypowiedz 1

Tadeusz Cymanski, PiS - predykcja - kNN
1.00-

0.75-

Wynik
o
3

0.25-

0.00-

Pis
reorder(Partia, Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 168. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Drzewa decyzyjne — wypo-
wiedz 1.

Tadeusz Cymanski, PiS - predykcja. Algorytm Decision Tree
0.3-

: . . |

Lewma Konfederac;a P|S
reorder(Partia, Wynik)

Partia

. KO

. Konfederacja
. KP

. Lewica

. Fis

Wynik

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 169. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu GBM

— wypowiedz 1.
Tadeusz Cymanski, PiS - predykcja. Algorytm GBM
0.5-
047 Partia
KO
> (03" .
s
=
0.2-

. Konfederacja

. KP
. Lewica
. Pis

Lewma

PlS
reorder(Pama, Wynik)

KonfederaCJa

Zrodlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 170. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu SVM — wypowiedz 1

Tadeusz Cymanski, PiS - predykcja. Algorytm SVM

0.75-
Partia
. KO
-‘E 0.50- . Kanfederacja
3 KP
Lewica
Pis
0.25-
-4 o *
0.00- 0 - 02
Konfederacja KP

Lewu:a
reorder(Partia, Wynik)

Zrodio: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 171. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Random Forest — wypo-
wiedz 1.

Tadeusz Cymanski, PiS - predykcja. Algorytm Random Forest

0.6-
Partia
M o
0.4- . Konfederacja
. KP
. Lewica
0.2- . Pis
. - “ b NN

Lewma

Wifynik

Konfederacja
reorder(Pama, Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 172. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu RNN — wypowiedz 1.

Tadeusz Cymanski, PiS - predykcja. Algorytm - RNN

0.75-
Partia
M ko
0.50- . Konfederacja
. KP
. Lewica
0.25- [ ris
.. o I

Konfederacja Kb KIP
reorder(Partia, Wynik)

Wifynik

Lewma

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Grzegorz Braun (Konfederacja) (oryginalna wypowiedz: 290 wyrazéw — 0Czysz-
czona wypowiedz: 214 wyrazow)

Wypowiedz oryginalna:

Dziekuje, panie marszatku.

Szczes¢ Boze raz jeszcze.

Wykorzystam te krotkie minuty, Zeby wezwac¢ pana marszatka do tego, by zdyscy-
plinowac stuzby sejmowe, ktore czynig przeszkody osobom zaproszonym na posiedzenie

dwoch polgczonych zespotow parlamentarnych. Posiedzenie
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kilkudziesieciu minut, ale osoby z listy przedstawionej wczesniej - pomijajgc juz proble-
matycznos¢ i arbitralnosc tych procedur - i zaakceptowanej przez Kancelarig Sejmu nie
zostaly dopuszczone. Chodzi o posiedzenie potgczonych zespolow parlamentarnych: do
spraw bezpieczenstwa szczepien dzieci i dorostych i do spraw naduzy¢ i naruszen prawa
w zwigzku z COVID-19. W tej chwili w trakcie tego posiedzenia trwa jeszcze wypowiedz
pana doktora, ministra Zbigniewa Halata, ktory jako szef sanepidu przy rzgdach w po-
przednich kadencjach, jeszcze w latach 90., byt w tej sprawie praktykiem i cztowiekiem

odpowiedzialnym... ciagg dalszy wypowiedzi

WypowiedzZ oczyszczona:

szczes¢ boze raz jeszcze wykorzystam te krotkie minuty Zeby wezwac pana marszatka
by zdyscyplinowa¢ stuzby sejmowe czynig przeszkody osobom zaproszonym posiedzenie
dwoch potgczonych zespotow parlamentarnych posiedzenie trwa juz od kilkudziesigciu
minut osoby listy przedstawionej wczesniej pomijajqc juz problematycznosc arbitralnos¢
tych procedur zaakceptowanej przez kancelarige sejmu nie zostaly dopuszczone chodzi
posiedzenie polgczonych zespotow parlamentarnych spraw bezpieczenstwa szczepien
dzieci dorostych spraw naduzy¢ naruszen prawa zwiqzku covid chwili trakcie posiedzenia
trwa jeszcze wypowiedz pana doktora ministra zbigniewa haltata ktory jako szef sanepidu
przy rzgdach poprzednich kadencjach jeszcze latach byl sprawie praktykiem cztowiekiem
odpowiedzialnym epidemiolog doswiadczony rowniez badaniach dziataniach dziedzinie
granicq mowi wszystko tu dokonuje pod pretekstem walki pandemiq ni mniej ni wigcej

tylko eksperymentem medycznym... ciag dalszy wypowiedzi

Wypowiedz posta Grzegorza Brauna z wykorzystaniem wszystkich modeli zostata
sklasyfikowana poprawnie. Poset stosuje charakterystyczne zwroty przywitania szczes¢

boze stad prawdopodobnie w wigkszo$ci modeli stuprocentowa poprawnos$¢ klasyfikacji.
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Rysunek 173. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu kNN — wypowiedz 2

Grzegorz Braun, Konfederacja - predykcja. Algorytm - kNN
1.00-

0.75-

Whynik
o
w
[s=]

0.25-

0.00-

Konfecieracja
reorder(Partia, YWynik)

Zrodio: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 174. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Drzewa decyzyjne — wypo-
wiedz 2.

Grzegorz Braun, Konfederacja - predykcja. Algorytm Decision Tree

0.3-
Partia
. KO
% 0.2- . Konfederacja
g M«
. Lewica
0.0-

Lewu:a

Konfederaqa
reorder(Pama Wynik)

Zrodlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 175. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu GBM

— wypowiedz 2.
Grzegorz Braun, Konfederacja - predykcja. Algorytm GBM
03-
Partia
M ko
=02- . Konfederacja
g M «
. Lewica
) - .
00-

Lewma Konfederac
reorder(Pama Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 176. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu SVM — wypowiedz 2.

Grzegorz Braun, Konfederacja - predykcja. Algorytm SVM
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Zrodio: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 177. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Random Forest — wypo-
wiedz 2.

Grzegorz Braun, Konfederacja - predykcja. Algorytm Random Forest
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c
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0.25] 0 ris
0.00- 0 0 0

KP Lewica PiS KO

Konfecieracja
reorder(Partia, Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 178. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu RNN — wypowiedz 2.

Grzegorz Braun, Konfederacja - predykcja. Algorytm - RNN
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0.00- 0 0 1]

Pis Lewica KO KP
reorder(Partia, Wynik)

Konfecieracja

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Borys Budka (KO) (oryginalna wypowiedz: 134 wyrazy - 0czyszczona Wypo-
wiedz: 100 wyrazow)

Najkrotsza wypowiedz w tej czesci posta Borysa Budki zostata sklasyfikowana 3 razy

(modele kNN, SVM i Random Forest) do partii KO i 3 razy jako posta KP (model Drzew
decyzyjnych, GBM i RNN).
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Wypowiedz oryginalna:

Dziekuje bardzo.

Szanowna Pani Marszatek! Wysoka Izbo! Mam wielkg prosbe do pani marszatek,
poniewaz klub Koalicji Obywatelskiej 3 grudnia zglosit projekt uchwaty w sprawie wy-
razenia uznania dla laureatki Nagrody Nobla Olgi Tokarczuk. Rozumiem, pani marsza-
tek, Ze na posiedzeniu Prezydium zapadly ustalenia, zZe ta uchwata bedzie podjeta podczas
tego posiedzenia, ale w przysztym tygodniu. Uwazamy, zZe caly swiat juz wyrazit swojg
rados¢, oddat honory naszej noblistce. Sejm Rzeczypospolitej bedzie ostatniq instytucjg,
ale wazne, zeby to sig¢ stato. Dlatego bardzo prosze paniqg marszaltek, zZeby zobligowaé
przewodniczgcego komisji kultury do tego, by ta uchwata byta przeprocedowana na tym

posiedzeniu Sejmu... ciag dalszy wypowiedzi

WypowiedzZ oczyszczona:

bardzo szanowna mam wielkg prosbe poniewaz klub koalicji obywatelskiej grudnia
zglosit projekt uchwaly sprawie wyrazenia uznania laureatki nagrody nobla olgi tokar-
czuk rozumiem posiedzeniu prezydium zapadty ustalenia ta uchwata bedzie podjeta pod-
czas posiedzenia przysztym tygodniu uwazamy caly swiat juz wyrazit swojq rados¢ oddat
honory naszej noblistce sejm rzeczypospolitej bedzie ostatniq instytucjq wazne zeby stato
dlatego bardzo prosze paniqg zZeby zobligowaé przewodniczgcego komisji kultury by ta
uchwata byta przeprocedowana posiedzeniu sejmu azeby komisja kultury zebrata jeszcze
dzisiaj sprawa zbyt wazna tu nie moze by¢ zadnej polityki literatura ta nagroda powinny
nas wszystkich tgczy¢ sejm rzeczypospolitej powinien podjqc te uchwale przez aklamacje

bardzo
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Rysunek 179. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu kNN — wypowiedz 3

Borys Budka, KO - predykcja. Algorytm - kNN
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Wynik
o
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0.00-

KO
reorder(Partia, Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wiasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 180. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Drzewa decyzyjne

— Wypo-
wiedz 3.
Borys Budka, KO - predykcja. Algorytm Decision Tree
0.3-
Partia
0.2- . Ko
%‘ . Konfederacja
%‘ B~
. Lewica
- .

Lewu:a Konfederacla PlS
reorder(Partia, Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 181. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu GBM — wypowiedz 3.

Borys Budka, KO - predykcja. Algorytm GBM

0.3-
Partia
02- M ko
'_E . Konfederacja
g M «
. Lewica
0.1- B s
0.0- _

Lewma Konfederacja

KP
reorder(Pama Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 182. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu SVM — wypowiedz 3.

Borys Budka, KO - predykcja. Algorytm SVM
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 183. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Random forest — wypowiedz
3.

Borys Budka, KO - predykcja. Algorytm Random Forest
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reorder(Paﬂla Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 184. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu RNN — wypowiedz 3.

Borys Budka, KO - predykcja. Algorytm - RNN
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Zrédto: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Wilodzimierz Czarzasty Lewica, (oryginalna wypowiedz: 2823 wyrazow -

oczyszczona wypowiedz: 2067 wyrazow)

Wypowiedz oryginalna:

Pani Marszatek! Wysoka Izbo! Panie Ministrze! Dzigkuje panu za prezentacje bu-
dzetu. Zresztq dokonat pan jej w sposob bardzo blyskotliwy i fantastyczny, ale pozwoli
pan, ze bede odnosit sie do stow pana premiera, ktory ten budzet przedstawit nam rano,
| kilkanascie razy zaczepit w tej sprawie Lewice, w zwigzku z tym bede mowit do niego,
mam nadzieje, zZe kiedys tego wystucha, bo to przeciez wazna sprawa — budzet kraju.
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Panie Premierze! Przedstawiajgc budzet, po raz kolejny mija si¢ pan z prawdg.
Przed 4 laty zastyngl pan swojg prezentacjqg w PowerPoincie, pana strategiq na rzecz
odpowiedzialnego rozwoju. Mialy by¢ stocznie, lukstorpedy, setki tysiecy mieszkan i sa-
mochodow elektrycznych. Mielismy zaraz, jesli chodzi o dobrobyt, dogoni¢ Niemcy. Dzi-
siaj WychodZzi, jakie to tak naprawde byly bujdy. Bardzo niedawno, kilka tygodni temu,
siedzielismy na tej Sali i znow stuchalismy festiwalu pieknych i wielkich obietnic w pana
expose, zresztg wiele bylo tych samych, co w pana pierwszym exposé 2 lata wczesniej. |
co sig z nimi stalo, panie premierze? Gdzie si¢ podzialy? Bo gdy patrze na ten budzet,
widze gltownie braki i niedotrzymanie obietnic, braki srodkow na najbardziej palgce po-
trzeby Polek i Polakow, a takze braki odpowiedzi na najwigksze problemy, przed ktérymi
stoi cata polska, mimo Ze obiecaliscie te problemy rozwiqzac¢. Od miesiecy zarzucacie nas
opowiesciami o zréwnowazonym budzecie, chwalicie sie nim na kazdym kroku. Swietnie.
Zobaczmy zatem, jak wyglgda wasze panstwo zrownowazonego budzetu. Czy dzigki zrow-
nowazonemu budzetowi bedq rozwigzane podstawowe problemy Polakow? Co majq lu-
dzie ze zrownowazonego budzetu? Czy jest w tym zrownowazonym budzecie ukryty defi-

cyt? ... ciag dalszy wypowiedzi

WypowiedzZ oczyszczona:

ministrze panu prezentacje budzetu zresztq dokonal pan jej sposob bardzo blysko-
tliwy fantastyczny pozwoli pan bede odnosit stow pana premiera ktory ten budzet przed-
stawit nam rano kilkanascie razy zaczepit sprawie lewice zwigzku bede mowit niego mam
nadzieje kiedys wystucha przeciez wazna sprawa budzet kraju premierze przedstawiajgc
budzet raz kolejny mija pan prawdq przed laty zastyngl pan swojg prezentacjq powerpo-
incie pana strategiq rzecz odpowiedzialnego rozwoju miaty by¢ stocznie lukstorpedy setki
tysiecy mieszkan samochodow elektrycznych mielismy zaraz jesli chodzi dobrobyt dogo-
ni¢ niemcy dzisiaj wychodzi jakie tak naprawde byly bujdy bardzo niedawno kilka tygodni
temu siedzielismy sali znow stuchalismy festiwalu pigknych wielkich obietnic pana exposé
zresztg wiele bylo tych samych pana pierwszym exposé lata wczesniej nimi stato premie-
rze gdzie podzialy gdy patrze ten budzet widze gtownie braki niedotrzymanie obietnic
braki srodkow najbardziej palgce potrzeby polek polakow takze braki odpowiedzi naj-
wigksze problemy przed ktorymi stoi cala polska mimo obiecaliscie te problemy rozwig-
za¢ od miesiecy zarzucacie nas opowiesciami zrownowazonym budzecie chwalicie nim

kazdym kroku swietnie zobaczmy zatem wyglgda wasze panstwo zrownowazonego
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budzetu dzigki zrownowazonemu budzetowi bedg rozwigzane podstawowe problemy po-
lakow majq ludzie ze zrownowazonego budzetu zrownowazonym budzecie ukryty deficyt

porozmawiajmy merytorycznie konkretach fundamentalnych polek polakow ... ciag dal-
szy wypowiedzi

Najdtuzsza wypowiedz w tej czgsci nalezaca do Whodzimierza Czarzastego cztery
razy zostata dobrze sklasyfikowana modelami (KNN, GBM, Random forest, RNN). Model
na bazie algorytmu drzew decyzyjnych sklasyfikowat ja jako wypowiedz KP — co cie-
kawe algorytm przypisat najmniejszg predykcje¢ partii Lewica. Model na bazie SVM

wskazat przynalezno$¢ wypowiedzi do partii PiS.

Rysunek 185. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu kNN — wypowiedz 4.

Wiodzimierz Czarzasty, Lewica - predykcja. Algorytm - KNN
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reorder(Partia, Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 186. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Drzewa decyzyjne — wypo-
wiedz 4.

Wihodzimierz Czarzasty, Lewica - predykcja. Algerytm Deacision Tree
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 187. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu GBM — wypowiedz 4.

Wiodzimierz Czarzasty, Lewica - predykcja. Algorytm GBM
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 188. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu SVM — wypowiedz 4.

Whodzimierz Czarzasty, Lewica - predykcja. Algorytm SVIM
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 189. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Random forest — wypowiedz
4.

Whodzimierz Czarzasty, Lewica - predykcja. Algorytm Random Forest
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 190. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu RNN — wypowiedz 4.

Wiodzimierz Czarzasty, Lewica - predykcja. Algorytm - RNN
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Wypowiedz posta KP Wtadystawa Kosiniaka-Kamysza sktadajaca si¢ 470 stéw zo-
stata sklasyfikowana 5 razy poprawnie, co ciekawe najlepszy algorytm wedlug oceny na

catym zbiorze testowym (RNN) okazat si¢ btednie sklasyfikowaé wypowiedz jako posta
Konfederacji.
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Wiladystaw Kosiniak-Kamysz, KP (oryginalna wypowiedz: 645 wyrazow —

oczyszczona wypowiedz: 470 wyrazow)

Wypowiedz oryginalna:

Panie Marszatku! Wysoka Izbo! Panie Premierze! Stucha¢ Polakow, zmieniac¢ Polske
- to bylo kiedys wasze hasto. Jak stuchacie Polakow, to wiemy - po liczbie protestow i
grup spotecznych, ktore w tych protestach uczestniczq, od rolnikow po przedsiebiorcow,

od kobiet po osoby niepelnosprawne.

O tym, jak zmieniacie Polske, bylo dzisiaj juz bardzo duzo. Domagaliscie sie, Zeby
dzisiaj w tej debacie bylo wiecej o Polsce, to ustyszycie teraz prawde o tym, jak te Polske
w ostatnich latach zmieniliscie - wedlug zasady: dzieli¢ i zawlaszczaé. Podzial i zawtasz-
czenie. Podzial na lepszy i gorszy sort. Podziatl medykow, prawdziwych bohaterow wspol-
czesnej Polski, na tych, ktorym sie nalezq dodatki, i tych, ktorym pienigdze tydzien temu
odebraliscie. Pracodawcow i przedsigbiorcow podzieliliscie wedtug PKD, a nie wedlug
wielkosci strat, ktore ponoszq przez COVID, i nie daliscie im wsparcia. Samorzgdowcow
wczoraj podzieliliscie na tych, ktorzy majq PiS-owskq legitymacje i dostali pienigdze z
funduszu inwestycji lokalnych, i tych, ktorzy tej legitymacji nie posiadajq - i mieszkancom

tej wspolnoty obywatelskiej sie nic nie nalezy... ciag dalszy wypowiedzi

Wypowiedz oczyszczona:

premierze stuchac¢ polakow zmieniac polske byto kiedys wasze hasto stuchacie pola-
kow wiemy liczbie protestow grup spotecznych tych protestach uczestniczqg od rolnikow
przedsiebiorcow od kobiet osoby niepetnosprawne zmieniacie polske bylo dzisiaj juz bar-
dzo duzo domagaliscie Zeby dzisiaj debacie byto wiecej polsce ustyszycie teraz prawde te
polske ostatnich latach zmieniliscie wedtug zasady dzieli¢ zawtaszczac¢ podzial zawlasz-
czenie podziat lepszy gorszy sort podzialt medykow prawdziwych bohaterow wspotczesnej
polski tych ktorym nalezq dodatki tych ktorym pienigdze tydzien temu odebraliscie pra-
codawcow przedsiebiorcow podzieliliscie wedtug pkd nie wedtug wielkosci strat ponoszg
przez covid nie daliscie im wsparcia samorzgdowcow wczoraj podzieliliscie tych majq

pisowskq legitymacje dostali pienigdze funduszu inwestycji lokalnych tych legitymacji nie
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posiadajg mieszkancom wspolnoty obywatelskiej nic nie nalezy podzieliliscie dziennika-
rzy media podzieliliscie dziennikarzy tych ktorym odpowiada pytania tych ktorych opie-
prza konferencjach prasowych podzieliliscie media te patriotyczne te przeciez wiadomo
ukrytej opcji podzieliliscie nawet kola gospodyn wiejskich te ktorym nalezg dotacje te
arimr nie zarejestrowaty ktorym dotacji nie dacie najgorsze podzieliliscie polske podzie-
liliscie nasz ukochany kraj podzieliliscie ten sposob nie ma gwarancji bezpieczenstwa nie
liczba f gwarantuje bezpieczenstwo wspolnota polakow wspdlnota narodowa swiadomy
swoich praw obowiqzkow narod wy ten narod te wspolnote rozbiliscie zawlaszczyliscie
instytucje panstwowe ktorych uczyniliscie pisowski folwark sqdy ktorych... ciag dalszy
wypowiedzi

Rysunek 191. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu kNN — wypowiedz 5.

Wiadystaw Kosiniak-Kamysz, KP - predykcja. Algorytm - KNN
1.00-

0.75-

WWynik
o
o
(=]

0.25-

0.00-
KP
reorder(Partia, Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 192. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Drzewa decyzyjne — wypo-
wiedz 5.

Wiadystaw Kosiniak-Kamysz, KP - predykcja. Algorytm Decision Tree

0.75-
Partia
M ko
§0_50- = Konfederacja
g KP
B Levica
0.95- 0 ks

0.00- 661 02 02 02

KO pis Lewica Konfederacja KP
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 193. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu GBM — wypowiedz 5.

Whadystaw Kosiniak-Kamysz, KP - predykcja. Algorytm GBM
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Wynik

Lewma Konfederac
reorder(Partia, Wynik)

Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 194. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu SVM

Wiadystaw Kosiniak-Kamysz, KP - predykcja. Algorytm SVM
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
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Rysunek 195. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu Random forest — wypowiedz
5.

Wiadystaw Kosiniak-Kamysz, KP - predykcja. Algorytm Random Forest
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2

Rysunek 196. Predykcja modelem z uzyciem algorytmu RNN — wypowiedz 5.

Witadystaw Kosiniak-Kamysz, KP - predykcja. Algorytm - RNN
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Zrédlo: Opracowanie wlasne z wykorzystaniem biblioteki ggplot2
4.10. Podsumowanie rozdzialu

W tej czgscei skupiono si¢ na zbadaniu mozliwosci, stworzeniu i testowaniu Kilku mo-
deli zbudowanych na bazie wczes$niej oczyszczonego i odpowiednio przygotowanego
zbioru danych. Stworzono sze$¢ modeli predykcyjnych na bazie algorytmoéw sztucznej
inteligencji w jezykach programowania R oraz Python z czego 3 osiggnety bardzo dobry
wynik 60% poprawnych klasyfikacji przy modelu 5 klasowym zbudowanym na danych
w jezyku polskim. Reszta modeli uzyskata rowniez zadowalajacy poziom. Bazujac na

pojedynczych wypowiedziach warto zastanowi¢ si¢ nad rozwigzaniem hybrydowym
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wykorzystujacym kilka algorytmow i na zasadzie glosowania wigkszosciowego dokonac

predykcji przypadku.
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5. Zakonczenie

5.1. Weryfikacja hipotez

Ze wzgledu na obszerny charakter poszczegdlnych rozdziatow, aby zachowac prze;j-

rzystos¢ odniesiono si¢ w kolejnosci odpowiadajacej hipotezom pomocniczym:

1/ Wraz z postepujgcq mediatyzacjq polityki zwigksza sie wykorzystanie mediow cyfro-
wych w komunikowaniu politycznym oraz zwigksza si¢ mozliwos¢ analizy tresci komuni-

kowania politycznego.

Hipoteze mozna potwierdzi¢. Wraz z postepem mediatyzacji liczba uzytkownikow me-
diéw spotecznosciowych rosnie. Polska jest na pierwszym miejscu, jesli chodzi o liczbe
tweetow politycznych w udziale wszystkich tweetow®°®, Zarzadzanie wizerunkiem poli-
tyka z wykorzystaniem Sieci staje si¢ coraz powszechniejsze; Twitter zyskuje na popu-
larno$ci — w lipcu 2019 roku z Twittera w Polsce korzystalo 5,1 miliona uzytkownikow,
a w lipcu 2020 roku byto ich 5,8 miliona (+14% uzytkownikéw)®'’. Autor zbudowat mo-
del predykcyjny do 2024 roku z wykorzystaniem algorytmoéw autoregresyjnych ARIMA
przewidujacy liczbe kont w serwisie Twitter dla danych®'® dotyczacych kandydatéw do
Parlamentu Europejskiego®®, z ktorego wynika, ze liczba kont w 2024 bedzie waha¢ sie
w przedziale: 614-688 kont (wzrost o okoto 40% do danych w 2019 r.). Stanowi to infor-
macje, ze osoby zajmujace si¢ polityka maja coraz wigksze pole do budowania zaufania
1 elektoratu politycznego w Sieci. Analizy pokazuja, ze Twitter czy Instagram, ktory ma

tendencje wzrostowa pod wzgledem liczby uzytkownikoéw pozyskujacych informacje

516 C. Ducombe, The Politics ..., dz. cyt.

517 W. Magus, Twitter jako ..., dz. cyt., s. 507.
518 W. Magus, Twitter jako ..., dz. cyt., s. 519.
519
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wlasnie z tego kanatu codziennych informacji stanowig baz¢ do dziatan politykow w so-

cial media.

2/ Poszczegolne grupy polityczne majq indywidualne stowniki stow oraz zwrotow wyko-

rzystywane w komunikacji.

Hipoteze mozna potwierdzi¢. Podrozdziat 3.4. pokazuje licznos$¢ stéw najczesciej
uzywanych przez politykéw poszczegdlnych partii politycznych. Podrozdziat 3.9.1 jest
odpowiednikiem takiego zestawienia dla danych z serwisu Twitter. Zestawy w kazdej
z grup pokazuja, ze mimo nieznacznych podobienstw stowniki rdznig si¢. Z Tabeli 14.
mozna odczytaé, ze najwyzsza wartoscig podobienstwa cechuje si¢ zawartos¢ stownika
partii KO oraz Lewica, gdzie parametr podobienstwa (Jaccard index) jest na poziomie
0,62. Najnizsza warto$¢ prezentuje kombinacja PiS oraz Konfederacja (parametr ten
réwna si¢ 0,44) co pokazuje, ze stowniki r6znig si¢ najbardziej. Podobna sytuacja dotyczy
ngraméw czyli zwrotéw stow wspotwystepujacych razem (rozdziaty 3.7 oraz 3.9.2.) —

zwroty, kolejnosci oraz zawarto$¢ r6znig si¢ miedzy grupami.

3/ Stowa, zwroty oraz ich nacechowanie i emocje uczestnikow komunikowania politycz-
nego (politykow i uzytkownikow mediow spolecznosciowych) zmieniajq sie w interwatach

czasowych.

Hipotez¢ mozna potwierdzi¢. Wyraznie trzeba zaznaczy¢, ze stowa zarowno od strony
politykéw, jak 1 internautéw komentujacych wydarzenia polityczne niosg duzy tadunek
emocjonalny. Osoby nalezace do partii rzadzacej zwykle przez wigkszo$¢ badanego
okresu czasowego maja wigkszy udziat stow traktowanych jako mocno pozytywne i stabo
pozytywne oraz mniejszy odsetek stow nacechowanych stabo i mocno negatywnie. Jesli
chodzi emocje, sytuacja wyglada podobnie — w partii rzadzacej wystgpuje wiekszy udziat
stow o charakterze pozytywnych emocji (rado$¢) niz negatywnych (smutek, ztos¢). Na
odwrot sytuacja wyglada jesli chodzi o opozycje. W przypadku partii wspominanych

w tweetach nie wida¢ takiej zaleznosci.

4/ Istniejq podobienstwa migdzy grupami politykow oraz uzytkownikow mediow spotecz-

nosciowych wypowiadajgcych si¢ na tematy polityczne.

Hipoteze¢ mozna potwierdzi¢. Rozdziat 3.4. pokazujacy liczno$¢ stow oraz podziat na kla-
stry oraz rozdziat 3.5, w ktorym poréwnywane sg dendrogramy pokazuja, ze istniejg pew-

nego rodzaju powigzania, jesli chodzi o konkretne grupy polityczne, jak i grupy stow
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W poszczegblnych grupach. Rozdziat 3.9.1 oraz 3.9.3 pokazuja, ze kazda z grup osob
komentujgcych wydarzenia polityczne ma cechy wspolne i tematy si¢ przenikajg. Osoby
wspominajgce o jednej partii, wspominajg o innej i na odwroét. Ze wzgledu na to, ze kazda
z grup ma indywidualny stownik, nie jest mozliwe obliczenie wspotczynnika splagtania
w klastrach, stuzacemu identyfikacji stopnia spokrewnienia tworzonych struktur, nato-
miast najwyzsza wartoscia podobienstwa Jaccard index cechuje si¢ zawartos¢ stownika
wspomnien partii KO oraz Lewica, gdzie parametr podobienstwa jest na poziomie 0,62.
W przypadku danych z serwisu Twitter najwyzsza wartoscig podobienstwa cechujg si¢
wpisy wspominajace parti¢ PiS oraz Lewicy, gdzie parametr podobienstwa jest na pozio-

mie 0,63.

5/ Stowa wypowiadane przez uczestnikow w wypowiedziach komunikowania politycznego

bedq wskazywaly do jakich partii pasujq najbardziej.

Hipoteze¢ mozna potwierdzi¢. Wida¢ wyraznie, ze kazda z partii prezentuje swoj odrgbny
stownik stow 1 zwrotdw, co jest czyms$ naturalnym. Grupy polityczne maja tez swoje po-
dobienstwa, na przyktad powszechne zwroty. Niektore z algorytméw predykcyjnych po-
zwolity wyodrebni¢ stowa, ktore w sposéb zdecydowany pozwalajg na rozréznienie par-
tii: algorytm lasow losowych wskazuje na stowa jak: nie, bardzo, koalicja oraz lewica
i lewicy; algorytm GBM wskazuje na podobny zbior stow tylko w innej kolejnosci: koa-
licja, nie, bardzo oraz lewicy i lewica. Stanowi to sygnal, Zze algorytmy wychwytuja
wzorce charakteryzujace dang grupe polityczng. Oznacza to, ze Hipoteze 5 mozna uznaé

za potwierdzong.

6/ Charakterystyka algorytmu, w tym jego wydajnos¢, bedzie miata wplyw na stopien do-

pasowania uzytkownika do partii politycznej na podstawie jego wypowiedzi.

Hipotez¢ mozna potwierdzi¢. Kazdy z wybranych algorytmow ma inne charakterystyki
| prezentuje inng wydajnos¢. Algorytmy o prostszych mechanizmach, jak KNN maja gor-
sza wydajno$¢ na danych testowych niz bardziej ztozone, wymagajace dtuzszego czasu
uczenia, jak maszyny wektoréw nosnych czy sztuczne sieci neuronowe. Wzorce, ktore
pasuja do konkretnych partii wydajg si¢ by¢ bardziej zauwazalne dla algorytmow ztozo-

nych.

Po szeregu badan dla hipotezy gtowne;j, ktora brzmi:
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Wypowiadane stowa politykow oraz uzytkownikow mediow spotecznosciowych ko-
mentujgcych wydarzenia polityczne niosq ze sobg wartos¢ informacyjng i po procesie
kwantyfikacji oraz rafinacji danych mogq postuzy¢ do analizy tresci i budowy modeli
predykcyjnych dopasowania do grupy politycznej.

mozna uzna¢ jednoznacznie, ze stowa wypowiadane przez politykdéw oraz uzytkow-
nikdw mediéw spolecznosciowych maja duza wartos¢ informacyjng i po odpowiednim
ich przygotowaniu mogg postuzy¢ do budowy modeli predykcyjnych uzywanych nastep-
nie do przewidywania pogladow politycznych. Potwierdzeniem tego sag wyniki wszyst-
kich stworzonych modeli, ktore okazaty si¢ mie¢ wyzsze wartosci predykeji niz losowa-
nie (przy modelu pigcioklasowym prawdopodobienstwo okoto 20% szans). Najlepsze

zZ nich, wydajnos$ciowo przekraczaty 60%-owa poprawnos$¢ klasyfikacji.

Osoby wspominajace partie polityczne w serwisach spotecznosciowych nie oznaczaja
przynaleznosci czy poczucia sympatii do partii. Czesto wyrazaja niepochlebne opinie po-
przez stosowanie stow niecenzuralnych, w istotnej czesci krytyke jednej lub kilku partii
w swoich wypowiedziach. Zdecydowano si¢ zbudowa¢ modele na danych oséb przyna-

leznych do partii politycznych czyli politykow.

Majac na uwadze, ze wszystkie hipotezy szczegdtowe zostaty potwierdzone, mozna
jednoznacznie uznaé, ze hipotezg gldéwna mozna réwniez uznac za potwierdzong. Pro-
blemy badawcze, ktore zostaly ujete w niniejszej pracy potwierdzaja, ze zbadanie aktu-
alnych kanatéw, w ktorych istnieje komunikowanie polityczne oraz ich zalet, zbudowanie
1 skonfigurowanie narz¢dzi do pobrania potrzebnych danych, sprawdzenie, okreslenie,
pomiar jezykowych cech grup politycznych oraz utworzenie 1 ocena modeli predykcyj-
nych wykorzystujacych kwestie jezykowe poszczegolnych do klasyfikacji byly obsza-
rami, ktore nalezato zbada¢ w sposob kaskadowy wykorzystujac otrzymane wnioski z

poprzedniego etapu prac.

Glownym celem pracy byto odpowiedzenie na pytanie: czy, w jaki sposob i w jakim
stopniu analiza tresci w komunikowaniu politycznym i narzedzia sztucznej inteligencji

mogq stuzy¢ do budowy modeli predykcyjnych dopasowania do grupy politycznej®®.

520 Grupy polityczne rozumiane w charakterze partii oraz koalicjantow (Prawo i Sprawiedliwo$¢ (PiS),
Koalicja Obywatelska (KO), Koalicja Polska (KP), Konfederacja, Lewica).
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Dowodem na osiaggni¢cie celu sg przede wszystkim zbudowane istotne statystycznie mo-
dele spetniajace te wymagania w bardzo zadowalajacym poziomie. Kazdy z rozdziatéw
pokazuje, ze aspekt analizy tresci komunikowania politycznego niesie ze sobg niezwykte
korzysci w postaci zrozumienia kwestii w tych poruszanych tresciach ich ilosci, powig-

zan, nacechowania, emocji i znalezieniu wzorcow, ktore sg charakterystyczne dla kazdej

z grup.
5.2. Rekomendacje

Niniejsza praca jest dowodem, ze wykorzystanie kilku dyscyplin naukowych moze po-
zwoli¢ na przetozenie analiz jako$ciowych na ilosciowe. Analiza tresci w potaczeniu
z metodami statycznymi, algorytmami Al moze dawa¢ mozliwosci budowania narze¢dzi
(w tym narzedzi komercyjnych) klasyfikujacych poglady polityczne, gospodarcze, czy

spoteczne. Warto zwrdci¢ uwage na kilka aspektow, ktore moglyby zosta¢ rozszerzone:

1. W obszarze mediéw warto zauwazy¢, kazda z grup politycznych ma swoje wzorce
w zakresie komunikowania politycznego, zardwno jesli chodzi o wypowiadane tresci
przez politykow, jak i internautow. Warto analizowa¢ je w roznych aspektach, aby
poprawi¢ poprawng komunikacje pomiedzy wyborcami a politykami, aby odpowia-

da¢ na zapotrzebowanie i oczekiwania wyborcow.

2. Internetowe wpisy, komentarze sg idealnym zapleczem nie tylko do sprawdzania na-
strojow, oczekiwan, zainteresowan grup ludzi, ale takze sa miejscem budowania po-
parcia politycznego w dzisiejszych czasach 1 §wiadomy polityk powinien mie¢ narze-

dzia do sprawdzania tych tre$ci na biezgco.

3. Ocena przynaleznosci pogladoéw politycznych i zbudowanie modeli predykcyjnych
na podstawie wpisow internetowych podobnych do tych uzytych w pracy ze wzgledu
na swoja wielowektorowos¢ powinna zosta¢ ujeta w osobnym obszarze badawczym
z uwzglednieniem szeregu metod, jak analizy sentymentdw oraz innych rozwigzan
(na przyktad zbudowanie modeli partii na podstawie wpisOw wszystkich jej cztonkow
wypowiadajacych si¢ w mediach ich komentarzy i reakcji internautéw) i stanowi cie-

kawy aspekt do dalszej rozbudowy.

4. Gromadzenie danych politycznych o publicznych dostepach do uzycia. Wykonanie
analiz wymagalo napisania oprogramowania, ktére mogtoby gromadzi¢ i uktadaé
dane o dostepie ogdlnym w sposdb wykonywalny do analiz. Opis procesu budowy
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narzedzia z wykorzystaniem jgzyka Python oraz biblioteki Selenium ze wzgledu na
obszerny oraz niepowigzany z dyscypling nauki o mediach charakter zostat celowo
pominiety. Nalezy pamigtac¢ jednak, ze zbudowanie i skonfigurowanie takiego narze-
dzia jest procesem pracochtonnym i wymagajgcym zasobu czasu. Dane z kilku zrodet
moglyby znacznie polepszy¢ site predykcji i wyniki poszczegdlnych wynikow. Algo-
rytmy moglyby mie¢ lepszag mozliwo$¢ nauczenia si¢ nowych, bardziej ztozonych
wzorcoéw, a co za tym idzie posiadalby by schematy dzigki ktorym mogtyby klasyfi-
kowa¢ doktadniej nowe przypadki. Stad warto zaznaczy¢, ze oficjalne wypowiedzi
politykow mogtyby by¢ umieszczone w systemie ewidencji przeznaczone do szybkiej

analizy.

5. Proces obrobki i budowania modeli tekstowych wymaga znacznych zasobéw mocy
obliczeniowej. Rozszerzenie baz oraz elementéw potrzebnych do nauki nowych
wzorcoOw wymaga bardzo duzych naktadow sprzetowych. Dobrym rozwigzaniem by-
toby sprawdzenie i rozw¢j mozliwo$ci rozwigzan chmurowych analizy tekstu (ko-

mercyjnych i niekomercyjnych) w tym zakresie.

6. Rozwijanie stownikow nacechowania w jezyku polskim. Aby przystapi¢ do analiz
statystycznych zwigzanych z badaniem nacechowania poszczeg6lnych wypowiedzi
nalezatoby ciagle rozwijac¢ stowniki typu: Stowosie¢. Wiadomo, ze jezyk ewaluuje,
powstaja nowe stowa, niektore z nich nabierajg innych znaczen 1 warto aktualizowac

bazg stow pod tym wzgledem.

7. Praca zawiera stworzone gotowe moduly w jezykach programowania R i Python do
uzycia w innych projektach komercyjnych lub niekomercyjnych. Umozliwia to ich
wdrozenie 1 implementacje jako rozwigzania desktopowe, badZ internetowe jak ser-
wis REST pozwalajace na elastyczno§¢ w wykorzystaniu interfejsow REST API do
taczenia komponentow i aplikacji w architekturach mikroustug®?!. Zastosowanie tych
moduldéw przyspieszy tworzenie aplikacji weryfikujacych poglady polityczne na pod-

stawie wypowiadanych stow.

521 Rest API, https://www.ibm.com/pl-pl/cloud/learn/resta-
pis?msckid=c1354bfdaa9511ec809f18e7162eleec, 23.03.2022.
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8. Prace warto kontynuowa¢ rozbudowujac (I) baz¢ do nauki modeli (zrodet danych)
(IT) poszukiwania innych algorytméw rozwigzujacych problem klasyfikacji wypo-
wiedzi politycznych oraz (III) stworzeniem rozwigzan predykcji na zasadzie gloso-
wania wigkszosciowego puli modeli o najlepszych osiggnieciach z uwzglednieniem

$redniej wazonej tych modeli — co moze jeszcze poprawi¢ wydajnosé przewidywan.

Konczac rozwazania w niniejszej pracy trzeba zaznaczy¢, ze podjety w niej problem
analizy tres$ci 1 budowania modeli predykcyjnych klasyfikowania pogladow politycznych
z pewnoscig nie zostat wyczerpany. Warto zastanowic¢ si¢ nad innymi metodami analizy
treSci komunikowania politycznego 1 mozliwos$cig rozszerzania tresci politycznych
0 nowe zrodta. Obszar rozwoju kooperacji pomiedzy polityka, nauka o mediach, a analiza
statystyczng 1 branzg IT nalezy do przysztosci budowania nowych strategii budowania

poparcia politycznego.
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7. Streszczenie
Streszczenie

Badanie zmediatyzowanej komunikacji politycznej przy pomocy analizy statystycznej i al-

gorytmow predykcyjnych sztucznej inteligencji

Glownym celem pracy byto odpowiedz na pytanie: czy, w jaki sposob i w jakim stopniu ana-
liza tresci w komunikowaniu politycznym i narzedzia sztucznej inteligencji mogq stuzy¢ do bu-

dowy modeli predykcyjnych dopasowania do grupy polityczne;j.

Przeprowadzono szereg analiz statystycznych na danych politycznych pokazujgcych, ze ana-
liza tresci komunikowania politycznego niesie ze sobg niezwyklte korzysci w postaci zrozumienia
kwestii w poruszanych tresciach, ich ilosci, powigzan, nacechowania, emocji i znalezieniu wzor-

cow, ktore sq charakterystyczne dla kazdej z grup komunikujgcych sie.

Zbudowano istotne statystycznie modele sztucznej inteligencji przewidujgce poglgdy poli-
tyczne na podstawie wypowiedzi i spetniajgce wyzej wymienione zalozenia ujete w celu pracy z

wydajnoscig prezentujgcq zadowalajgcy poziom.
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Study of mediatized political communication with the help of statistical analysis and arti-

ficial intelligence prediction algorithms

Summary

The main aim of the study was to answer the question whether, how and to what extent content
analysis in political communication and artificial intelligence tools can be used to build predic-
tive models of matching to a political group.

A series of statistical analyses on political data have been carried out showing that the aspect
of analyzing the content of political communication has remarkable benefits in terms of under-
standing the issues in the discussed content, their quantity, relations, characterizations, emotions
and finding patterns that are specific to each of the groups.

Statistically significant artificial intelligence models were built to meet predicting political
views. They were based on the statements and fulfilling the assumptions included in order to work

with an efficiency presenting a satisfactory level.
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Rzeszow, dnia 27.02.2023 r.

Arkadiusz Gawel

OSWIADCZENIE

Oswiadczam, ze zlozona przeze mnie rozprawa doktorska ,,Badanie zmediatyzowa-
nej komunikacji politycznej przy pomocy analizy statystycznej i algorytmow predykcyj-

nych sztucznej inteligencji” zostata napisana przeze mnie samodzielnie.

Oswiadczam réwniez, ze przedstawiona rozprawa doktorska nie byta wczesniej

przedmiotem procedur zwigzanych z uzyskaniem stopnia naukowego.

Jednoczesnie wyrazam zgode na jej publiczne udostepnianie.
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